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บทคัดย่อ 

  งานวิจัยน้ีมีวตัถุประสงค์เพ่ือนําเสนอวิธีการสําหรับการรู้จําหน้าใบหน้าผูก่้อการร้าย โดยอิงจากหลักการ 
Eigenface ซ่ึงเป็นวธีิการท่ีใชอ้ยา่งแพร่หลายในปัจจุบนั โดยงานวจิยัน้ีใชส้าํหรับภาพใบหนา้ผูก่้อการร้ายระดบัสีขนาดสอง

มิติ วิธีการคือในขั้นตอนแรกใชว้ิธีการตรวจสอบค่าสีจากระบบสี HSV และวิธีการ Haar like feature ในการหาใบหน้า

ผูก่้อการร้าย ต่อจากนั้นใชว้ธีิการ Eigenface ในการหาคุณลกัษณะเด่นบนใบหนา้ เพ่ือให้ได ้ไอเก็นเวกเตอร์ หลงัจากนั้นนาํ 

ไอเก็นเวกเตอร์ท่ีไดจ้าก ภาพทดลองและภาพทดสอบทั้งหมด มาหาระยะทางแบบยคุลิด สุดทา้ยนาํผลการทดลองท่ีไดจ้าก

วธีิการ ไอเก็นเฟส  มาเปรียบเทียบกบัผลการทดลองท่ีไดจ้ากวธีิ Linear discriminant analysis  ซ่ึงมีการเพ่ิมสัญญาณรบกวน 

Salt and Pepper noise เขา้ไปดว้ยทั้งสองวิธีการ ผลการทดลองแสดงให้เห็นวา่ผลลพัธ์ท่ีไดส้าํหรับวิธีการรู้จาํภาพใบหนา้

ผูก่้อการร้ายใหค้่าความถูกตอ้งถึง 100% เปอร์เซ็นต ์และเม่ือเพ่ิมสญัญาณรบกวนใหผ้ลความถูกตอ้ง 98.85%  สาํหรับวธีิการ 

Linear discriminant analysis  นั้น ให้ผลความถูกตอ้ง 95.8% เปอร์เซ็นต ์และเม่ือเพิ่มสัญญาณรบกวนให้ผลความถูกตอ้ง 

94.81% จากผลดงักล่าวแสดงใหเ้ห็นวา่วธีิการท่ีใชใ้นงานวจิยัน้ี ใหผ้ลลพัธ์ท่ีมีค่าความถูกตอ้งสูงท่ีสุด  

คาํสําคญั  : ไอเก็นเฟส ไอเก็นเวกเตอร์ รู้จาํหนา้ใบหนา้ผูก่้อการร้าย Haar like feature ระยะทางแบบยคุลิด  

     Linear discriminant analysis 

 

Abstract 

  This paper aimed to introduce an alternative method for terrorists face recognition system based 
on Eigenface in which commonly used nowadays. The 2D RGB images were used in this research.  First, 
HSV and Haar like feature were applied for face detecting occasionally. Second, Eigenface was used for 
feature extraction and retrieved Eigenvectors. Third, calculate the distances between eigenvectors 
retrieved from the test and training data using Euclidean method. Finally, the results from Eigenface 
method and Linear Discriminant analysis were then compared. The Salt and Pepper noise were added in 
all images used in this research. The results from the method used in this research based on Eigenface 
yielded 100 percent accuracy without noise and 98.85 percent accuracy when noise was added. The Linear 
Discriminant Analysis method gave 95.8 and 94.81 percent accuracy respectively. Hence, judging from 
the percent of accuracy, it can be concluded that the method used in this research provided the best result 
for the face recognition application. 
Keywords : Eigenface, Eigen vector, Terrorists face recognition, Haar like feature, Euclidean Distance,  
                    Linear discriminant analysis เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกท้ังห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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1.บทนํา 

 ในปัจจุบนั การรักษาความปลอดภยัในการเขา้ใช้

อาคารหรือระบบคอมพิวเตอร์ และเครือข่ายอาจกระทาํได้

ดว้ยวธีิต่าง ๆ กนั ตั้งแต่การใชกุ้ญแจ การใชร้หัสผ่าน หรือ

การใชบ้ตัรแถบแม่เหล็ก ซ่ึงบางคร้ังอาจถูกผูอ่ื้นลกัลอบ

นาํไปใชห้รือลอกเลียนแบบได ้ ตลอดจนผูใ้ชเ้องบางคร้ัง

อาจลืมทาํใหไ้ม่สามารถเขา้ใชง้านได ้การใชล้กัษณะเฉพาะ

ทางชีวภาพของแต่ละบุคคลในการพิสูจน์ตวัตนของมนุษย ์

ซ่ึงเป็นเอกลกัษณ์เฉพาะตน การนํามาใช้ในการพิสูจน์

ตวัตนจึงเพ่ิมความเช่ือถือมากข้ึน เช่น การใชล้ายน้ิวมือ 

ม่านตา ใบหนา้ เสียงพดู และอ่ืนๆ จึงมีการนาํเทคโนโลยีน้ี

มาช่วยในการพิสูจน์ตวัตน เพ่ือเพ่ิมความปลอดภยัในการ

เขา้-ออกอาคาร การเขา้ใชง้านระบบต่าง ๆ เช่น ระบบ

คอมพิวเตอร์และเครือข่าย การตรวจสอบและรู้จาํใบหน้า

มนุษย ์ เป็นส่ิงท่ีสามารถตรวจจบัภาพ และบนัทึกภาพได้

จากระยะไกล เทคนิคการรู้จาํใบหน้ายงัสามารถนําไป

ประยกุตใ์ชง้าน ไดอ้ยา่งกวา้งขวาง ไดแ้ก่ การคน้คืนภาพ 

การทาํดชันีภาพ งานทางดา้นรักษาความปลอดภยั ช่วย

ผู ้รักษากฎหมายในการจับตัวผู ้กระทําผิดช่วยในการ

ตรวจสอบผูใ้ชง้าน ของระบบเครือข่ายคอมพิวเตอร์การ

จดัการระบบบริหารงานบุคคล เช่น งานตรวจสอบเวลาการ

ทาํงาน ช่วยในการตรวจสอบตวับุคคลในการซ้ือขายสินคา้

ผ่านทางอินเทอร์เน็ต การจดัการเร่ืองการพิสูจน์ตวับุคคล

ของสถาบนัการเงิน เป็นตน้ [1]  

การแยกคุณลกัษณะเด่นต่างๆ ของภาพใบหนา้ท่ีนิยมใชมี้ 4 

วธีิ [2] ดงัต่อไปน้ี 

1.1 วิธีการเชิงเลขาคณิต (Geometry-based methods) การ

แยกคุณลกัษณะต่างๆ ของภาพใบหนา้ [3] วิธีน้ีใชห้ลกัการ

ของเรขาคณิต เช่น ความสัมพนัธ์ของตาํแหน่งและขนาด

ขององคป์ระกอบบนใบหนา้ เป็นตน้  

1.2 วิธีการเปรียบเทียบภาพตน้แบบ (Template based 

methods) [4] เป็นวิธีท่ีใช้หลกัการเปรียบเทียบกบัภาพ

ตน้แบบ เช่น ภาพตา ปาก จมูก เป็นตน้ เพ่ือเลือกภาพท่ีมี

คุณลกัษณะใกลเ้คียงกบัภาพตน้แบบมากท่ีสุด  

1.3 วธีิการแบ่งตดัภาพสี (Color Segmentation Techniques) 

[5] ใชห้ลกัการของการแยกสีผิวออกจากภาพพ้ืนหลงัหรือ

ส่วนท่ีเป็นเส้ือผา้  

1.4 วิ ธีการลักษณะท่ีปรากฏ (Appearance-based 

approaches) [6] ใชห้ลกัการของลกัษณะความแตกต่างของ

องคป์ระกอบบนใบหนา้ เช่น ตา ปาก จมูก เป็นตน้  

ในส่วนต่อไปอธิบายในส่วนของการดึงบริเวณใบหนา้โดย

ใชสี้ผิว ในส่วนท่ี 3 จะอธิบายในเร่ืองของการแบ่งกลุ่มและ

ตดัสินใจ ผลการทดลองของวิธีท่ีนาํเสนอ ส่วนท่ี 4 ให้ผล

สรุป 

Start

Receive 

RGB Image

Feature Extraction 

using EigenFace

Classification using 

Euclidean Distance

END

Convert RGB to 

Gray Scale and 

Resize Image

 

รูปที ่1 Flowchart การทาํงาน 

2. ข้ันตอนในการเสนอ 

2.1 การตดัพืน้หลงัออกจากภาพโดยใช้สี HSV 

 ระบบสี HSV (Hue, Saturation, Value) หรือ 

HSB (Hue, Saturation, Brightness) เป็นระบบสีท่ีนิยมใช้

กนัในหมู่นกัแต่งภาพ เน่ืองจากเป็นระบบสีท่ีใกลเ้คียง กบั

ความคิดของมนุษยไ์ดดี้กว่าระบบสี RGB โดย Hue คือสี

ของภาพ, Saturation คือ ปริมาณความอ่ิมตวัของสี ยิ่งมีค่า
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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น้ีมาก ภาพจะมีสีสดยิ่งมีน้อย ภาพจะยิ่งมีสีน้อยลง จนใน

ท่ีสุดจะกลายเป็นรูปท่ีลกัษณะแบบ Grayscale และ Value 

หรือ Brightness เป็นค่าท่ีแสดงถึงปริมาณความสวา่งของ

ภาพ หากมีค่ามากภาพจะยิง่มีความสวา่งมาก ในการตดัพ้ืน

หลงัออกจากภาพใชว้ิธีการแปลงค่าสีจาก RGB เป็น HSV 

และทาํการหาช่วงของสีของพ้ืนหลงั ในเอกสารน้ีเราใชสี้ 

HSV ในการประมาณส่วนของใบหนา้ผูก่้อการร้ายอย่าง

คราวๆ ท่ีซ่ึง HSV สามารถแปลงจาก RGB ไดด้งัน้ี 
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เม่ือ max = sup (R, sup (G,B )) คือค่าสูงสุดของหน่ึงจุดสี 

RGB และ min = inf (R, inf (G,B )) คือค่าตํ่าสุดของหน่ึง

จุดสี RGB ตามลาํดบั ในงานวจิยัน้ีมีการเลือกสีบริเวณ

ใบหนา้ดงัน้ี ค่าสีของบริเวณใบหนา้อยูใ่นช่วง 0.00 – 0.10 

ค่าปริมาณความอ่ิมตวัของสี ของบริเวณใบหนา้อยูใ่นช่วง 

0.10 – 0.50 ค่าปริมาณความสวา่งของสีของบริเวณใบหนา้

อยูใ่นช่วง 0.50 – 0.85     

 

รูปที ่2 โมเดลสี HSV ในรูปแบบโคน  ) Cone) 

 

2.2. การตรวจบัใบหน้าโดยการใช้วธีิ Haar like-feature 

 หลงัจากไดบ้ริเวณคร่าวๆของใบหนา้มาแลว้นั้น 

ในขั้นตอนน้ีทาํการตรวจจบัใบหนา้โดยการใช ้Haar like-

Features ตามวิธีของ Viola และ Jones [7]  ซ่ึงเป็นวิธีการ

ตรวจจบัและตีความวตัถุภายในภาพ ดว้ยการสร้าง Feature 

ท่ีแสดงถึงผลต่างระหวา่งพ้ืนท่ีส่วนสีขาว และส่วนท่ีเป็นสี

ดาํ ซ่ึง Feature สามารถเปล่ียนแปลงขนาด และตาํแหน่งได ้

ใช้สําหรับการตรงจับลักษณะบนภาพแบบต่าง  เ ช่น 

เสน้ตรง, วงกลม เป็นตน้ 

 

 
รูปที่ 3 รูปแบบของ Features สาํหรับการตรวจจบัลกัษณะ

แบบต่างๆ 

ในการทาํ Haar like-Feature นั้น จาํเป็นตอ้งมี

ภาพตัวอย่างจํานวนมาก ซ่ึงมีสองลักษณะคือ Positive 

Image คือรูปท่ีมี Object นั้นๆประกอบอยูภ่ายในภาพ และ 

Negative Image คือภาพใดๆท่ีไม่มี Object ท่ีเราตอ้งการอยู่

ภายในภาพ 

ดว้ยหลกัการของ AdaBoost (Adaptive Boost) 

ซ่ึงเป็นกระบวนการหา Feature ท่ีมีลกัษณะใกลเ้คียง และ

แตกต่างกบัภาพนาํเขา้ สําหรับการจดัประเภทของภาพ มี

กระบวนการดงัน้ี 

• เร่ิมแรกกาํหนด ค่านํ้ าหนกัให้กบั Feature ท่ีวิ่งหา

ภายในภาพตวัอยา่ง   

• หาบริเวณท่ีประกอบดว้ย ส่วนท่ีเราตอ้งการ 

• เพ่ิมค่า นํ้ าหนกัใหก้บัส่วนท่ีเหลือ เฉพาะลกัษณะ

ท่ีเราตอ้งการ ท่ียงัไม่ได ้แบ่งลกัษณะไว ้

• ทาํวนเช่นน้ีซํ้ าไปเร่ือยๆ จนสุดทา้ย นาํบริเวณท่ี

ไดท้ั้งหมดมารวมกนั จะไดบ้ริเวณของ Object ท่ี

เราตอ้งการหา และลกัษณะในส่วนต่างๆภายใน 

Object นั้น 

Cascade Classifiers เป็นการตีความหมายของ

ภาพ ตามลักษณะภายในภาพ โดยตัดส่วนของ Sub 

window ท่ีเป็น Negative ออกไปก่อน แลว้ใชส่้วนท่ีเป็น 

Positive วิง่วนภายในภาพ โดยเปล่ียนลกัษณะการตรวจจบั

ไปเร่ือยๆ จนสามารถระบุไดว้า่ภาพดงักล่าวเป็นภาพอะไร 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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รูปที ่4 การทาํงานของ Adaboost  

 

   

 

 

 

รูปที ่5 การทาํงานของ Haar Cascade Classifier 

    

2.3 การดงึคุณลกัษณะเด่น 

 หลงัจากได้ใบหน้าจากขั้นตอนก่อนมาแลว้นั้น 

ในขั้นตอนน้ีทาํการหาและอธิบายเก่ียวกับทฤษฎีการดึง

คุณลกัษณะเด่นของใบหนา้โดยการใชก้ารลดมิติขอ้มูลดว้ย

วธีิ Eigenface ดงัน้ี 

2.3.1 การดงึคุณลกัษณะเด่นโดยใช้ Eigenface [8 - 9] 

ขั้นตอนท่ี 1 รับภาพอินพทุ (Input images) และ ค่าเฉล่ีย

ของรูปภาพ กาํหนดใหรู้ปภาพใบหนา้ผูข้องบุคคลเป็น 
1Γ ,

2Γ  , …, 
MΓ   เม่ือ M เป็นจาํนวนของรูปภาพของภาพ

ใบหนา้ผูก่้อการร้าย และกาํหนดใหค้่าเฉล่ียของรูปภาพ

ภาพใบหนา้ผูก่้อการร้าย ( Ψ ) เป็น   

                              
1

1 M

n
nM =

Ψ = Γ∑                              (4)    

                                    

ในเอกสารน้ีใช ้  Γ เป็น 150 เน่ืองจากขอ้มูลการสอนมี 

150 ภาพ                                                                          

ขั้นตอนท่ี 2 หาลกัษณะความแตกต่างของภาพ การดึง

ลกัษณะเด่นออกจากภาพ ทาํไดโ้ดยหาลกัษณะความแตก 

ต่างของภาพ จากภาพอินพทุของหนา้แต่ละคน(Φ)กบัภาพ

เฉล่ียของภาพหนา้คน(Ψ) โดยสามารถทาํไดโ้ดยใชส้มการ

ท่ี 5  

                                 n nΦ = Γ −Ψ                          (5)      

    

ในเอกสารน้ีใช ้ Φ  เป็นขนาด 38,416*150 เน่ืองจากขอ้มูล

การสอนแต่ละภาพมีขนาด 196*196 และมี 150 ภาพ  

ขั้นตอนท่ี 3   การคาํนวณหาค่า   Covariance Matrix      

( Covariance Matrix Calculation)  หลงัจากนั้น จึงไดน้าํ

ภาพความแตกต่างท่ีได้ไปทําให้เป็นภาพเวกเตอร์ซ่ึงมี

ขนาดความกวา้งเท่ากบั 1 จุดภาพ คูณดว้ยความกวา้งของ

ภาพ คูณดว้ยความกวา้งของภาพ (1 x (w x h)) จึงนาํมาหา 

Correlation ของภาพความแตกต่างโดยการสร้าง 

Covariance Matrix ดงัสมการท่ี 6 และ 7 

 

1

1 M
T

n n
n

C
M =

 = Φ Φ  
∑                               (6)        

[ ]1 2 3; ...T
MC AA A= = Φ Φ Φ Φ             (7) 

ในเอกสารน้ีใช ้C เป็นขนาด 38,416*150 เน่ืองจากขอ้มูล

การสอนแต่ละภาพมีขนาด 196*196 และมี 150 ภาพ  

ขั้นตอนท่ี 4 การคาํนวณหา ค่า Eigenvector (Eigenvector  

Calculation) เม่ือได ้Covariance Matrix มาแลว้จะทาํการ

หาเวกเตอร์เจาะจง (Eigenvector, ku ) และค่าเจาะจง 

(Eigenvalue, kλ ) โดยวิธีการแกค้่าตวัแปรของสมการเชิง

เส้นจาก Covariance Matrix ผลท่ีไดอ้อกมาจะเป็นภาพไอ

เกน้ kω  โดยท่ี  k มีจาํนวนเท่ากบัจาํนวนภาพการสอน  

             [ ]1 2, ,..., Mω ω ωΩ =                (8) 

ในเอกสารน้ีใช ้Ω  เป็นขนาด 38,416*150 เน่ืองจากขอ้มูล

การสอนแต่ละภาพมีขนาด 196*196 และมี 150 ภาพ

เช่นกัน ขั้นตอนท่ี 5 การคาํนวณหาค่าเวกเตอร์นํ้ าหนัก 

(Vector of weights calculation) เม่ือภาพไดถู้กแปลงไปสู่

ยงับริเวณ ของเวกเตอร์เจาะจง (Eigen space) ท่ีแทน

ลกัษณะของภาพหน้าคน จากนั้นเวกเตอร์เจาะจงจะถูก

นาํไปใชห้าเวกเตอร์นํ้ าหนัก โดยสมาชิกของเวกเตอร์ของ

นํ้ าหนกัหาไดจ้ากสมการท่ี 9 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกท้ังห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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              ( )T
k k kU Tω = −Ψ                        (9)        

                     

โดยท่ี kU เป็นเวกเตอร์เจาะจงซ่ึงจะใชเ้วกเตอร์นํ้ าหนักน้ี 

ในการอธิบายลกัษณะของใบหนา้แต่ละหนา้คน โดยส่วน

แรกจะเก็บเวกเตอร์นํ้ าหนัก ของชุดขอ้มูลสําหรับสอน

เอาไว ้เพ่ือใชเ้ป็นตวัเปรียบเทียบกบัขอ้มูลภาพท่ีเก็บเขา้มา

เปรียบเทียบหนา้คน ซ่ึงสามารถแยกแยะลกัษณะของแต่ละ

หนา้คนไดต้ามขั้นตอนถดัไป ในเอกสารน้ีใช ้ 

2.3.2 การหาคุณลกัษณะเด่น โดยการใช้ Linear 

Discriminate Analysis (LDA) 

 Linear Discriminate Analysis (LDA) การวเิคราะห์จาํแนก

ประเภทเชิงเส้น [10] เป็นเทคนิคท่ีใชส้าํหรับการเรียนรู้ 

แบบมีผูส้อนใช้เทคนิคการหากลุ่มของปริมาณ (Base 

vector) โดย kW  เป็นเวกเตอร์ของกลุ่มตวัอยา่ง สามารถ

แสดงสมการ kW ไดด้งัน้ี 

                 

[ ]1 2

arg max

, ,...,

t
c

t
v

L

w s w
Wopt

w w s w

w w w

=

=

                   (10) 

 

 โดยท่ี { }|1xW K L≤ ≤  ให้ L เป็นมิติของชุดขอ้มูล 

cs  และ vs  เป็นเมตริกท่ีอยูใ่น class สามารถคาํนวณหา

เมตริก cs  และ vs ไดจ้ากสมการ 11 และสมการ 12  

( )( )
1

a
T

c x k k
k

s M U U U U
=

= − −∑                 (11) 

( )( )
1

u k

a
T

c x k kx x
k

s M U U U U
=

=

= − −∑∑    (12) 

 เม่ือ a แทนจาํนวน class และ nX R∉  เป็นขอ้มูล  

 kX แทน ขอ้มูลทดสอบของ class k  

kµ  แทนขอ้มูลทั้งหมดของ class k 

kM  คือ จานวนขอ้มูลท่ีใชท้ดสอบใน class k ถา้ vs เป็น 

non – singular ท่ีใชค้น้หา kw จากสมการ 10 ซ่ึง L แรกจะ

มีขนาดใหญ่กวา่ไอเกน { }|1xW K L≤ ≤  

 

3. กระบวนการตัดสินใจ (Classification and 

Decision) [11-12] 

 เป็นวิธีการวัดระยะท่ีสั้ นท่ีสุดแบบ Euclidean 

Distance  ) dε ) ซ่ึงการวดัแบบ Euclidean Distance จะมี

ลกัษณะกบัการหาค่าความผิดพลาด ดงัสมการท่ี 13 

𝑑𝜀 = � 𝛺𝑘 − 𝛺𝜇�           (13) 

 

Ωk คือค่าคุณลกัษณะเด่นของภาพทดสอบ  

Ωµ คือค่าคุณลกัษณะเด่นของภาพการสอน 

4. ผลการทดลองการรู้จํา 

 ฐานขอ้มูลสาํนกังานตาํรวจแห่งชาติ ประกอบไป

ดว้ยภาพใบหนา้ของบุคคลจาํนวน 150 คน คนละ 1 ภาพ 

รวมทั้งส้ิน 150 ภาพ มีการใหแ้สงในตาํแหน่งท่ีต่างกนั เป็น

ภาพระดบัสีเทา นาํมาปรับขนาดเป็น 196x196 พิกเซล 

ระบบการสอนมีส่วนประกอบของภาพหน้าใบหน้า 100 

ภาพ สําหรับขอ้มูลการสอน การทดลองเป็นการพิจารณา

การดึงเวกเตอร์คุณลกัษณะเด่นโดยใชว้ิธี Eigenface และ

ขอ้มูลทดสอบมีภาพหนา้ใบหนา้ 50 ภาพ สาํหรับวิธีการหา

อตัราความถูกตอ้ง ในเอกสารน้ีใชส้มาการตามขา้งล่าง 

 

(%) 100In OutAccuracy
Total
− = × 

 
          (14) 

 

ในตารางท่ี 1 อธิบายผลการทดลองโดยการเปรียบเทียบวิธี

ท่ีนําเสนอกับวิธี LDA, ICA และแบบเรขาคณิต 

(Geometry) และในทุกวิธีทาํการเพ่ิมสัญญาณรบกวนใน

ภาพ ซ่ึงสัญญาณรบกวนเราใชแ้บบ Salt and pepper noise 

ใส่เป็น 20% ของภาพทั้งหมด รูปท่ี 6 แสดงจุดท่ีใกลเ้คียง

กนัของ ไอเกน้เฟส ซ่ึงหาไดจ้ากค่าท่ีมีนยัสาํคญัของแต่ละ

ไอเก้นเฟสระหว่างฐาน ขอ้มูลกับภาพทดสอบท่ี 1 โดย

เวกเตอร์ท่ีมีนัยสําคัญมาก ค่าลักษณะเฉพาะก็จะมาก

เช่นกัน ค่าความแปรปรวนทางคณิตศาสตร์ถูกใช้ แสดง

การกระจายตวัของขอ้มูลท่ีเกิดข้ึน ในเอกสารน้ีเราเลือกค่า

นยัสาํคญัของแต่ภาพเพียง 1 ค่า ซ่ึงแกนแนวนอนหมายถึง

จํานวนของไอเก้นเฟสของฐานข้อมูลและแนวแกนตั้ ง

หมายถึงค่าของแต่ละตวัของไอเกน้เฟส และรูปท่ี 7 แสดง

จาํนวนของ ไอเก้นเฟสของฐานขอ้มูล ซ่ึงแกนแนวนอน

หมายถึงจํานวนของไอเก้นเฟสของฐานข้อมูลและ

แนวแกนตั้งหมายถึงค่าความแปรปรวน 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ตารางท่ี 1 ผลการทดลอง 

Method Accuracy 

LDA เพ่ิม Noise  94.81% 

LDA ไม่เพ่ิม Noise  95.80% 

ICA เพ่ิม Noise  91.50% 

ICA ไม่เพ่ิม Noise  94.66% 

Geometry-based methods เพ่ิม Noise  82.73% 

Geometry-based methods ไม่เพ่ิม 

Noise  
89.41% 

Proposed เพ่ิม Noise  98.85% 

Proposed ไม่เพ่ิม Noise  100% 

 

 
รูปที ่6 แสดงจุดท่ีใกลเ้คียงกนัระหวา่งฐานขอ้มูลกบัภาพ

ทดสอบท่ี 1 

 
รูปที ่7 แสดงจาํนวนของ ไอเกน้เฟสของฐานขอ้มูล 

5. สรุป 

การรู้จาํหนา้ใบหนา้ เป็นงานท่ีไม่ง่ายต่อการจดจาํ
รูปแบบ งานวจิยัน้ีมีการนาํเสนอวธีิการรู้จาํใบหนา้ โดยการ
แยกบริเวณใบหนา้โดยใชสี้ผิว และดึงเวกเตอร์คุณลกัษณะ

เด่นโดยใช ้ ไอเกน้เฟสและตดัสินใจโดยใชว้ิธี Euclidean 
Distance  การค้นควา้ในอนาคต ในงานวิจัยน้ีต้องการ
คน้ควา้การดึงคุณลกัษณะเด่นของภาพใบหน้าให้มีความ
คลา้ยคลึงกบัเน้ือหาสาระของภาพใบหนา้ใหม้ากท่ีสุด 
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