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บทคัดย่อ 
   
         การศึกษาวิจัยการค้นคว้าอิสระนี้ได้ท าการศึกษาและพัฒนาแบบจ าลองเพ่ือท านายราคาขึ้นลง
ของหุ้นโดยการวิเคราะห์จากข้อมูลข่าวของหุ้นกลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน (ธนาคาร) แบบจ าลอง
สามารถท าการท านายท านายราคาของหุ้นได้ 3 คลาส คือ ทิศทางเป็นบวก ทิศทางเป็นลบ และ
ทิศทางเป็นกลาง และท าการสร้างแบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term 
Memory) และแบบจ าลองหน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit)  และเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพแบบจ าลองจากข้อมูลของค่าความแม่นย า (Accuracy) ค่าความเที่ยง (Precision) ค่า
ความไวและค่าระลึก (Recall) และค่าเอฟวัน (F1-Score) แบบจ าลองที่ได้ค่าความแม่นย ามากที่สุด
คือ แบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น ที่มีข้อมูลหัวข่าวสมดุล ซึ่งค่าความแม่นย าเท่ากับ 
95.99% ค่าความเที่ยงเท่ากับ 96.00% ค่าความไวและค่าระลึก เท่ากับ 95.99% ค่าเอฟวันเท่ากับ 
95.99% 
 
ค าส าคัญ : เทคนิคการเรียนรู้เชิงลึก หน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น หน่วยเวียนกลับแบบมีประตู 
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Abstract 
 

          This research study has investigated and developed models to predict the rise 
and fall of stock prices by analyzing news data from stocks in the financial business 
industry (banks). The model can predict the stock price direction into 3 classes: 
positive direction, negative direction, and neutral direction. Long Short-Term Memory 
(LSTM) and Gated Recurrent Unit (GRU) models were created and their performance 
was compared using metrics like accuracy, precision, recall, and F1-score. The model 
with the highest accuracy was the LSTM model with balanced data, achieving an 
accuracy of 95.99%, precision of 96.00%, recall and F1-score of 95.99%. 
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กิตติกรรมประกาศ  
 

 การศึกษาค้นคว้าอิสระครั้งนี้สามารถส าเร็จลุล่วงได้ด้วยดี ด้วยความกรุณาอย่างสูงจากบุคคล
หลายท่าน ผู้วิจัยขอกราบขอบพระคุณไว้ ณ โอกาสนี้ 
 ขอกราบขอบพระคุณ ดร.จิรภัทร์ หยกรัตนศักดิ์ อาจารย์ที่ปรึกษาการค้นคว้าอิสระ ผู้ซึ่งคอยให้
ค าปรึกษา แนะน า และชี้แนวทางแก่ผู้วิจัยด้วยความเอาใจใส่อย่างดี ยิ่ง ทั้งยังคอยติดตามความ
คืบหน้า และแก้ไขข้อบกพร่องต่างๆ เพ่ือให้งานวิจัยสมบูรณ์ที่สุด 
 ขอกราบขอบพระคุณ ผศ.ดร.ยุวดี กล่อมวิเศษ ประธานกรรมการสอบการค้นคว้าอิสระ และ 
ผศ.ดร. วรางคณา กิ้มปาน กรรมการสอบการค้นคว้าอิสระ ที่ได้กรุณาสละเวลาอันมีค่าเพ่ือให้
ค าแนะน า ข้อคิดเห็น และข้อเสนอแนะเพ่ิมเติมต่างๆ อันเป็นประโยชน์อย่างยิ่งต่อการค้นคว้าอิสระ
ฉบับนี้ 
 ขอกราบขอบพระคุณคณาจารย์ทุกท่านในคณะวิทยาศาสตร์ สาขาวิทยาการข้อมูลและการ
วิเคราะห์ศูนย์ข้อมูลดิจิทัลอัจฉริยะพระจอมเกล้าลาดกระบัง ที่ได้ประสิทธิ์ประสาทวิชาความรู้ต่างๆ 
อันทรงคุณค่ายิ่ง รวมถึงเจ้าหน้าที่สาขาวิชาทุกท่านที่ให้ความช่วยเหลือในเรื่องต่างๆ 
 ขอกราบขอบพระคุณคุณพ่อ คุณแม่ และครอบครัว ที่คอยให้การสนับสนุน ช่วยเหลือ ดูแล 
และเป็นก าลังใจให้แก่ผู้วิจัยเสมอมา จนสามารถผ่านพ้นอุปสรรคต่างๆ มาได้ 
 สุดท้ายนี้ขอขอบคุณพ่ีๆ เพ่ือนๆ น้องๆ นักศึกษาปริญญาโท คณะวิทยาศาสตร์ สาขาวิทยาการ
ข้อมูลและการวิเคราะห์ศูนย์ข้อมูลดิจิทัลอัจฉริยะพระจอมเกล้าลาดกระบังทุกท่านที่คอยให้ก าลังใจ 
ช่วยเหลือ แนะน า และร่วมแรงร่วมใจในการศึกษาเล่าเรียน จนการค้นคว้าอิสระฉบับนี้ส าเร็จลุล่วงไป
ด้วยดี 
หากการค้นคว้าอิสระฉบับนี้มีคุณค่าและประโยชน์อันใด ผู้วิจัยขอมอบคุณงามความดีไว้แด่บุคคลผู้มี
พระคุณดังที่ได้กล่าวมาข้างต้น หากยังมีข้อบกพร่องประการใด ผู้วิจัยต้องกราบขออภัยและน้อมรับไว้
เพ่ือเป็นแนวทางในการปรับปรุงแก้ไขต่อไป 
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บทท่ี 1  
บทน า  

 

1.1 ความเป็นมาและความส าคัญของปัญหา  
 จากสภาพเศรษฐกิจในปัจจุบันที่ อัตราดอกเบี้ยเงินฝากออมทรัพย์มีอัตรา 0.25% ต่อปี 
(DDproperty., 2564) ท าให้ผู้คนส่วนใหญ่เริ่มมองหาการออมทรัพย์หรือการลงทุนในรูปแบบอ่ืน ๆ ที่
ให้ผลตอบแทนที่มากกว่าดอกเบี้ยเงินฝากออมทรัพย์ โดยที่การลงทุนที่เป็นที่นิยมได้แก่ การลงทุนใน
ตราสารหนี้ระยะสั้น การลงทุนในพันธบัตรหรือหุ้นกู้ระยะยาว การลงทุนในหุ้น การลงทุนใน
อสังหาริมทรัพย์ การลงทุนในของสะสมมีค่า โดยไม่สามารถปฏิเสธได้เลยว่า หุ้น คือการลงทุนใน
รูปแบบหนึ่งที่เป็นที่นิยมอย่างมาก เนื่องจากการลงทุนในหุ้นมีโอกาสที่จะได้ผลตอบแทนที่มากกว่า 
8% (Moneybuffalo., 2563) แต่เนื่องจากในการลงทุนยิ่งมีผลตอบแทนที่สูง ย่อมตามมาด้วยความ
เสี่ยงที่เพ่ิมขึ้นเช่นเดียวกัน คือมีโอกาสที่จะขาดทุนได้ถึง 100% ของเงินลงทุนหรือมากกว่านั้น 
(Moneybuffalo., 2563) ดังนั้นหากต้องการลงทุนในหุ้นสิ่งที่ต้องค านึงถึงหรือต้องหาความรู้เพ่ิมเติม
คือ ข้อมูลรายงานประจ าปีของบริษัทนั้น ๆ ซึ่งส่วนใหญ่จะมีการเปิดสาธารณะเพ่ือให้นักลงทุนน ามา
ประกอบการตัดสินใจก่อนการลงทุน ติดตามแนวโน้มภาวะเศรษฐกิจต่าง ๆ และภาคอุตสาหกรรมที่
เกี่ยวข้องกับบริษัทที่ได้ลงทุนไปหรือจะท าการเริ่มลงทุน รวมถึงข่าวเศรษฐกิจและการเงินก็ส่งผลต่อ
ตลาดการเงินและอัตราขึ้นลงของหุ้น เพราะเศรษฐกิจของไทยยังมีความผันผวนที่ค่อนข้างสูง  ดังนั้น
การที่สามารถรู้แนวโน้มของราคาหุ้นว่าจะเพ่ิมขึ้นหรือจะลดลงหรือมีทิศทางการเปลี่ยนแปลงเป็น
อย่างไร จะช่วยลดความเสี่ยงในการลงทุนในหุ้นให้สามารถลดลงได้และอาจเพ่ิมโอกาสในการได้ก าไร
จากการลงทุน 

งานวิจัยเพ่ือการค้นคว้าในครั้งนี้จึงมุ่งเน้นในการท านายแนวโน้มของราคาของหุ้นโดยใช้ข้อมูล
หัวข้อข่าวที่เกี่ยวกับหุ้นกลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน (ธนาคาร) ซ่ึงเป็นกลุ่มที่มีความน่าสนใจเหมาะ
ส าหรับเป็นกรณีศึกษาเป็นอย่างมาก เนื่องจากมีการปรับเปลี่ยนและปรับปรุงอยู่ตลอดเวลาเพ่ือเพ่ิม
ศักยภาพส าหรับการแข่งขันที่มีเพ่ิมมากขึ้น  ยกตัวอย่างเช่น จากการที่มีข่าวการประกาศปรับ
โครงสร้างธุรกิจครั้งใหญ่ของธนาคารไทยพาณิชย์ จ ากัด (มหาชน) (SCB) ที่จะเปลี่ยนเป็นบริษัท เอสซี
บี เอกซ์ จ ากัด (มหาชน) (SCBx) เพ่ือประกอบธุรกิจเป็นบริษัทลงทุน หรือ โฮลดิ้งส์ คอมพานีนั้น 
ส่งผลต่อกลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน โดยมีการส่งผลให้ราคาหุ้น บริษัท บัตรกรุงไทย จ ากัด 
(มหาชน) (KTC) ลดลง 5.75 บาท หรือ 9.42% และบริษัท อิออน ธนสินทรัพย์ (ไทยแลนด์) จ ากัด 
(มหาชน) (AEONTS) ลดลง 16.50 บาท หรือ 8.27% (หนังสือพิมพ์ฐานเศรษฐกิจ, 2564) 
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1.2 วัตถุประสงค์ของงานวิจัย 
การศึกษาค้นคว้าอิสระในครั้งนี้ มีวัตถุประสงค์ดังนี้คือ   

     1) เพ่ือศึกษาการใช้แบบจ าลองการวิเคราะห์ความรู้สึก (Sentimental Analysis) ข้อมูลหัวข้อ
ข่าว(ภาษาไทย) 
     2) เพ่ือเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจ าลอง  (Model) การวิ เคราะห์ความรู้สึก 
(Sentimental Analysis) ระหว่าง LSTM กับ GRU 
     3) ศึกษาการพัฒนาแบบจ าลอง (Model) เพ่ือน าไปใช้ต่อในรูปแบบเว็บแอปพลิเคชันแบบง่าย 
 

1.3 ขอบเขตของงานวิจัย 
 การศึกษาค้นคว้าอิสระในครั้งนี้ ผู้วิจัยได้ท าการก าหนดของเขตของการศึกษาไว้ ดังนี้คือ 
 1) ข้อมูลหัวข้อข่าวหุ้นที่น ามาใช้ในงานวิจัย เป็นหุ้นตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทยที่อยู่ใน
หมวดหมู่กลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน (ธนาคาร) ดังนี้คือ BAY, BBL, CIMBT, CREDIT, KBANK, 
KKP, KTB, LHFG, SCB, TCAP, TISCO และ TTB 
 2) การเก็บข้อมูลหัวข้อข่าวหุ้น จะเป็นการดึงข้อมูลจากเว็บไซต์ (Web Scraping) จากข่าวหุ้น
ธุรกิจรายวัน (http://www.kaohoon.com) โดยท าการดึงข้อมูลออกมาเป็น 2 ชุดข้อมูลคือ ชุด
ข้อมูลตั้งแต่วันที่ 1 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2560 ถึง วันที่ 28 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2566 และ ชุดข้อมูลตั้งแต่
วันที่ 1 มกราคม พ.ศ. 2567 ถึง วันที่ 30 เมษายน พ.ศ. 2567 
 

1.4 ประโยชน์ที่คาดว่าจะได้รับ  
 ประโยชน์ที่คาดว่าจะได้รับจากการศึกษาค้นคว้าอิสระในครั้งนี้ มีดังนี้คือ 
 1) เพ่ือทราบความรู้สึก (Sentimental Analysis) ของข้อมูลหัวข้อข่าว(ภาษาไทย) ในหุ้นตลาด
หลักทรัพย์แห่งประเทศไทยที่อยู่ในหมวดหมู่กลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน (ธนาคาร) 
 2) เพ่ือทราบแนวทางในการลงทุนในหุ้นตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทยที่อยู่ในหมวดหมู่กลุ่ม
อุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน (ธนาคาร)   
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บทท่ี 2  

ทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง  
 

 งานวิจัยเรื่อง “การท านายราคาขึ้นลงของหุ้นโดยการวิเคราะห์จากข้อมูลข่าว: กรณีศึกษาหุ้น
กลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงินของไทย” ผู้วิจัยได้ศึกษาค้นคว้า แนวคิด ทฤษฏี เอกสารและงานวิจัยที่
เกี่ยวข้อง เพ่ือให้บรรลุวัตถุประสงค์ของการวิจัยที่ได้ก าหนดไว้ โดยมีรายละเอียด ดังต่อไปนี้ 
 

2.1 ข้อมูลหุ้น 
        การศึกษาค้นคว้าอิสระในครั้งนี้ ข้อมูลหนึ่งที่ต้องท าการเรียนรู้เพื่อให้เข้าใจและสามารถ
ด าเนินการท าการวิจัยค้นคว้าอิสระได้คือข้อมูลของหุ้นตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย  โดยมี
รายละเอียดดังต่อไปนี้คือ 
 2.1.1 ความหมายของหุ้น 
          หุ้น (Stock) คือ ตราสารที่บริษัทท าการออกให้แก่ผู้ถือ (Holder) เพ่ือรวบรวมเงินทุน
ไปใช้บริหารกิจการ โดยผู้ถือตราสารจะมีฐานะเป็น “เจ้าของกิจการ” ซึ่งมีสิทธิในทรัพย์สินและรายได้
ของกิจการ และมีโอกาสที่จะได้ผลตอบแทนเป็นเงินปันผล (Dividend) แต่ก็ขึ้นอยู่กับผลก าไรและ
ข้อตกลงของกิจการนั้นๆ โดยทั่วไปหุ้นแบ่งออกเป็น 2 ประเภท ได้แก่ 
          1) หุ้นสามัญ (Common Stock) คือ ตราสารที่ถูกออกโดยบริษัทมหาชนจ ากัด (บมจ.) 
ที่ต้องการรวบรวมเงินทุนจากคนทั่วไป โดยผู้ที่ถือหุ้นสามัญจะมีสิทธิ์ในการร่วมเป็นเจ้าของบริษัท 
รวมทั้งมีสิทธิในการออกเสียงเพ่ือลงมติในที่ประชุมผู้ถือหุ้นตามสัดส่วนของการถือครองหุ้น มีสิทธิ
ได้รับปันผลเมื่อบริษัทมีผลก าไร นอกจากนี้ยังมีโอกาสได้รับก าไรจากส่วนต่างของราคาเมื่อราคา
หลักทรัพย์ปรับตัวสูงขึ้นตามความสามารถในการบริหารของบริษัท 
          2) หุ้นบุริมสิทธิ (Preferred Stock) คือ ตราสารที่ผู้ถือมีส่วนร่วมในการเป็นเจ้าของ
กิจการเช่นเดียวกันกับหุ้นสามัญ เมื่อกิจการมีก าไรจากการด าเนินงาน ผู้ถือหุ้นบุริมสิทธิจะได้รับเงิน
ปันผลในอัตราคงที่ แต่จะไม่ได้รับสิทธิในการออกเสียงลงมติในการประชุมผู้ถือหุ้น โดยที่หากเกิดการ
เลิกกิจการและต้องมีการช าระบัญชีโดยการขายทรัพย์สิน ผู้ถือหุ้นบุริมสิทธิก็จะได้รับเงินคืนทุนก่อนผู้
ถือหุ้นสามัญ (ตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย, 2558)  
 
 2.1.2 สิ่งท่ีได้รับจากการลงทุนในหุ้น 
          สิ่งที่ได้รับจากการลงทุนในหุ้น สามารถแบ่งออกเป็น 3 แบบ โดยมีรายละเอียด
ดังต่อไปนี้คือ 
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          1) การมีโอกาสได้รับผลตอบแทน คือ การมีโอกาสได้รับผลตอบแทนอยู่ในรูปแบบของ 
เงินปันผล (Dividend) ก าไรจากการขายหุ้น (Capital Gain) และสิทธิในการจองซื้อหุ้นที่ออกใหม่ 
(Subscription Right) ในกรณีที่บริษัทต้องการออกหุ้นเพ่ิมเพ่ือท าการเพ่ิมทุน โดยบริษัทจะให้สิทธิแก่
ผู้ถือหุ้นเดิมได้ซื้อหุ้นที่ออกใหม่ก่อนบุคคลภายนอกตามราคาที่ก าหนด เพ่ือให้สิทธิการปกป้องผู้ถือหุ้น
เดิม ไม่ให้สัดส่วนความเป็นเจ้าของและอ านาจการควบคุมกิจการลดน้อยลง เมื่อจ านวนหุ้น
ออกจ าหน่ายมากข้ึน 
          2) การมีส่วนร่วมเป็นเจ้าของกิจการ คือ การมีส่วนร่วมเป็นเจ้าของกิจการตามสัดส่วน
การถือครอง โดยผู้ลงทุนสามารถเข้าร่วมประชุมผู้ถือหุ้นเพ่ือลงคะแนนเสียงในการตัดสินใจปัญหา
ส าคัญๆของบริษัท เช่น การที่บริษัทจะเพ่ิมทุน การจ่ายปันผล และการควบรวมกิจการ เป็นต้น 
          3) การมีสภาพคล่องเมื่อต้องการเปลี่ยนเป็นเงินสด (ตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย, 
2558) 
 
 2.1.3 ความเสี่ยงจากการลงทุนในหุ้น 
          การลงทุนในหุ้นจะได้รับผลตอบแทนในรูปแบบของเงินปันผล และก าไรจากการขาย
หุ้น โดยที่จะอยู่ในระดับสูงหรือต่ านั้น ย่อมขึ้นอยู่กับผลประกอบการบริษัท ภาวะอุตสาหกรรมที่
เกี่ยวข้อง และภาวะเศรษฐกิจ หากภาวะเศรษฐกิจขยายตัวดี บริษัทมีผลประกอบการที่ดี ผู้ลงทุนจะมี
โอกาสได้รับผลตอบแทนที่ดี แต่ในทางตรงข้าม หากภาวะเศรษฐกิจซบเซาและบริษัทมีผลก าไรลดลง 
ผู้ลงทุนจะมีโอกาสได้รับผลตอบแทนมีแนวโน้มที่ลงลง  ดังนั้นผู้ลงทุนจึงมีความเสี่ยงที่จะได้รับอัตรา
ผลตอบแทนทีไ่ม่แน่นอน (ตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย, 2558) 
 
 2.1.4 หุ้นหมวดหมู่กลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน (ธนาคาร) 
            หุ้นหมวดหมู่กลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน (ธนาคาร) เป็นหุ้นที่มีมูลค่าตามราคาตลาด 
(Market Capitalization) ขนาดใหญ่ มีการจ่ายเงินปันผลอย่างสม่ าเสมอ เป็นกลุ่มหุ้นที่มีความมั่นคง
ในระดับสูงและสร้างผลตอบแทนได้อย่างต่อเนื่อง และเนื่องจากหุ้นกลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน 
(ธนาคาร) เป็นหุ้นที่มีหลักทรัพย์ตามราคาตลาดสูง ส่งผลให้เมื่อมีปัจจัยที่มากระทบหุ้นกลุ่มธนาคาร 
ผลกระทบมักส่งผลต่อไปยังหุ้นในกลุ่มอุตสาหกรรมอ่ืนๆด้วย โดยส าหรับหุ้นกลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจ
การเงิน (ธนาคาร) จะได้รับก าไรจากส่วนต่างของอัตราดอกเบี้ย และค่าธรรมเนียมจากกลุ่มผลิตภัณฑ์
ในเครือของธนาคาร ซึ่งนอกจากผู้ลงทุนจะต้องดูข้อมูลงบการเงินแล้วยังต้องพิจารณาปัจจัยอ่ืนๆ
ประกอบด้วยเช่น 

          1) อัตราเติบโตของสินเชื่อ คือ รายได้หลักของธนาคารเป็นการปล่อยสินเชื่อ  ธนาคาร
จะมีอัตรารายได้ที่เติบโตขึ้นก็ต่อเมื่อมีอัตราเติบโตของสินเชื่อ 
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          2) ส่วนต่างอัตราดอกเบี้ยเงินกู้และเงินฝาก คือ ถ้าหากธนาคารมีอัตราดอกเบี้ยเงินกู้สูง
กว่าอัตราดอกเบี้ยเงินฝากมากเท่าไหร่ ธนาคารจะได้รับก าไรสูงขึ้นมากเท่านั้น 

          3) รายได้จากค่าธรรมเนียม คือ รายได้จากค่าธรรมเนียมผลิตภัณฑ์อ่ืนๆ เช่น กองทุน 
หรือ ประกันชีวิต เป็นต้น 

         4) หนี้เสียหรือกลุ่มหนี้ที่ไม่ก่อให้เกิดรายได้ คือ กลุ่มลูกค้าที่เป็นหนี้เสีย จะเป็นกลุ่มที่
สินเชื่อผิดช าระหนี้เกิน 3 เดือนติดต่อกัน โดยเป็นสิ่งหนึ่งที่สามารถสะท้อนความสามารถในการ
แข่งขันทางธุรกจิ และความม่ันคงของธนาคาร 

          5) เงินทุนต่อสินทรัพย์เสี่ยง คือ ถ้าหากเงินกองทุนต่อสินทรัพย์เสียงสูง จะสามารถ
แสดงได้ว่าบริษัทมีความมั่นคงสูง แต่ถ้ามีการตั้งกองทุนต่อสินทรัพย์เสี่ยงมากเกินไปอาจส่งผลให้ก าไร
ที่ได้รับลดลง 

          6) อัตราส่วน P/BV คือ การประเมินมูลค่าหุ้นกลุ่มธนาคารนั้นจะใช้ P/BV (Price per 
book value) ช่วยในการประเมินความถูกหรือแพงของหุ้น เพราะก าไรของหุ้นกลุ่มอุตสาหกรรม
ธุรกิจการเงิน (ธนาคาร) มีความผันผวนสูง (ตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย, 2558) 

  

2.2 เทคนิคการดึงข้อมูลจากเว็บไซต์ (Web Scraping) 
       เทคนิคการดึงข้อมูลจากเว็บไซต์ (Web Scraping) คือ เทคนิคการดึงข้อมูลจากเว็บไซต์ตาม
รูปแบบที่ก าหนด เพ่ือน าข้อมูลไปวิเคราะห์ตามจุดประสงค์ต่างๆ เช่น การดึงข้อมูลหัวข้อข้าวหุ่นจาก
เว็บไซต์ข่าว การดึงข้อมูลงบการเงินของหุ้นแต่ละตัวตากเว็บไซต์ตลาดหลักทรัพย์ และการดึงข้อมูล
ราคาและประเภทสินค้าจากเว็บไซต์อีคอมเมิร์ซ (E-commerce) (สคูลดิโอ 2565) โดยมีหลักการและ
วิธีการของเทคนิคการดึงข้อมูลจากเว็บไซต์ (Web Scraping) ซึ่งมีรายละเอียดดังต่อไปนี้ 
 

 2.2.1 หลักการของเทคนิคการดึงข้อมูลจากเว็บไซต์ (Web Scraping) 
           เทคนิคการดึงข้อมูลจากเว็บไซต์ (Web Scraping) เป็นการดึงข้อมูลจาก Element 
หรือ Tag ของเว็บไซต์ โดยสามารถเก็บเป็นรูปแบบต่างๆเช่น csv เป็นต้น โดยที่จะต้องท าการศึกษา
เกี่ยวกับภาษา HTML เพราะสามารถเข้าใจโครงสร้างหลักของเว็บไซต์ และสามารถระบุได้ว่าข้อมูลที่
ต้องการเป็นข้อมูลที่อยู่ที่ Tag ใดของ HTML และนอกจากนี้ต้องท าการศึกษาเกี่ยวกับ CSS และ 
Regular Expression เพ่ิมเติมด้วย เพ่ือช่วยให้สามารถค้นหาข้อมูลได้สะดวกและรวดเร็วขึ้น  (สคูลดิ
โอ 2565) 
 

 2.2.2 วิธีการของเทคนิคการดึงข้อมูลจากเว็บไซต์ (Web Scraping) 
          วิธีการของเทคนิคการดึงข้อมูลจากเว็บไซต์ (Web Scraping) ประกอบไปด้วย 3 วิธี 
ดังต่อไปนี้คือ 
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          1) การคัดลอกและวาง (Copy / Paste) คือ วิธีการคัดลอกข้อมูลบนเว็บไซต์และวางลง
บนเอกสารหรือไฟล์ทีต้องการ ซึ่งเป็นวิธีที่ท าได้ง่ายที่สุด แต่ใช้แรงและเสียเวลามากที่สุด ถ้าต้องท า
การรวบรวมข้อมูลจ านวนมาก 
          2) การเขียนโปรแกรมเพ่ือท าการดึงข้อมูล คือ วิธีการเขียนโปรแกรม (Program) เพ่ือ
ท าการดึงข้อมูลจากเว็บไซต์ โดยสามารถเขียนโดยใช้ภาษาโปรแกรม (Programming Language) 
ต่างๆ เช่น Python, Node JS, Ruby, PHP และ C&C++ เป็นต้น ซึ่ง Library ส าหรับน ามาใช้ท า
การดึงข้อมูล ได้แก่  Selenium, BeautifulSoup และ Puppeteer เป็นต้น 
          3) การใช้เครื่องมือในการช่วยดึงข้อมูล คือ การใช้เครื่องมือในการดึงข้อมูลในรูปแบบ
ไม่ต้องใช้ทักษะการเขียนโค้ด (no-code) ซึ่งมีเครื่องมือในลักษณะต่างๆได้แก่ เป็นแบบส่วนเสริม 
(Extension) ใน  Google Chrome และ เป็ นแบบ เครื่ องมื อที่ ใช้ ปัญ ญ าประดิษฐ์  (Artificial 
Intelligence) ในการดึงอัตโนมัติโดยการระบุ URL (Uniform Resource Locator) เป็นต้น โดยตัว
เครื่องมือในการช่วยดึงข้อมูล ได้แก่ Web scraper, Scrapestorm, Octoparse และ Monitoro 
เป็นต้น (สคูลดิโอ 2565) 
 

2.3 การติดฉลากข้อมลู (Data Labelling) 

 การติดฉลากข้อมูล (Data Labelling) คือ กระบวนการระบุประเภทข้อมูลดิบ ไม่ว่าจะเป็น 
ภาพ ไฟล์ข้อความ หรือ คลิปวิดีโอ และท าการเพ่ิมฉลากที่สื่อความหมายตั้งแต่หนึ่งฉลากขึ้นไป 
เพ่ือให้แบบจ าลอง (Model) ท าการเรียนรู้จากข้อมูลดังกล่าว ซึ่งการระบุประเภทข้อมูลเป็นขั้นตอนที่
จ าเป็นส าหรับการใช้งานที่หลากหลาย เช่น คอมพิวเตอร์วิทัศน์ (Computer Vision), การประมวล
ภาษาธรรมชาติ (Natural Language Processing) และการประมวลผลเสียง (Audio Processing) 
เป็นต้น โดยที่วิธีการท าการติดฉลากข้อมูล (Data Labelling) 5 วิธี ได้แก่ 
 1) การใช้คนอย่างน้อย 2 คนขึ้นไปติดฉลากข้อมูล (Data Labelling) คือ การท าการติดฉลาก
ข้อมูล (Data Labelling) โดยใช้คนอย่างน้อย 2 คนขึ้นไปในการท าข้อมูลชุดเดียวกัน ซึ่งท าให้
สามารถตรวจหาความผิดพลาดที่เกิดจากคน (Human error) ได้ง่าย 
 2) ก าหนดกฎการติดฉลากข้อมูล (Data Labelling) ให้รัดกุม คือ การก าหนดกฎการติดฉลาก
ข้อมูล (Data Labelling) ให้มีความรัดกุมและครอบคลุม 

 3) การไม่ม่ันใจการติดฉลากข้อมูล (Data Labelling) ข้อมูลตัวไหนให้ตัดทิ้ง คือ การท าการตัด
ข้อมูลที่เกิดความไม่มั่นใจในการติดฉลากข้อมูล (Data Labelling) ทิ้ง เนื่องจากปริมาณของข้อมูลไม่
ส าคัญเท่ากับคุณภาพของข้อมูล 

 4) การปรับกฎการติดฉลากข้อมูล (Data Labelling) ให้เป็นการเขียนโปรแกรมคอมพิวเตอร์ 
(Computer Programming) เพ่ือให้คอมพิวเตอร์ช่วยในการท าการติดฉลากข้อมูล (Data Labelling)
แทนคนเพื่อลดความผิดพลาดที่เกิดจากคน (Human error) 
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 5) การท าการวิเคราะห์ความผิดพลาด (Error Analysis) คือ หลังจากการสั่งให้แบบจ าลอง 
(Model) ท างานจนเสร็จไปหนึ่งรอบแล้ว ให้เอาผลลัพธ์มาวิเคราะห์ความผิดพลาด (Error Analysis) 
เพ่ือดูว่าข้อมูลแบบใดที่มีความผิดพลาด  เพ่ือที่อาจจะท าการเพ่ิมข้อมูลแบบนั้นเข้าไป เผื่อกรณีที่
แบบจ าลอง (Model) ไม่เคยเรียนรู้ข้อมูลแบบนั้นมาก่อน (PCP. 2566) 

 

2.4 ข้อมูล Generative AI 
      Generative AI เป็นแขนงหนึ่งของปัญญาประดิษฐ์ (Artificial Intelligence) ท่ีมี
ความสามารถในการท าสิ่งต่างๆจากข้อมูลหลายๆรูปแบบ ได้แก่ รูปภาพ วิดีโอ เสียง และ
ข้อความ เป็นต้น โดยท่ี Generative AI สามารถน ามาช่วยเหลือในการท างาน ช่วยลด
เวลาในการท างาน และยังช่วยเพ่ิมประสิทธิภาพการท างานให้มีความมืออาชีพมากขึ้น 
ยกตัวอย่างเช่น การสร้างคอนเทนต์ การสร้างรูปภาพ (Picture) การสร้างเสียง (Sound) 
การสร้างวิดีโอ (Video) การช่วยเขียนโค้ด (Code) และการช่วยประมวลผลต่างๆ เป็นต้น 
โดยท่ี Generative AI ท่ีเป็นท่ีนิยมมีท้ังหมด 3 ตัวดังต่อไปนี้ 
 1) Claude 3 คือ Generative AI ที่สามารถด าเนินการได้ดีใน การวิเคราะห์เชิงเหตุผล การ
สร้างรายละเอียดสินค้า การรวบรวมไอเดีย การสรุปเนื้อหาและข้อความ การวิเคราะห์ข้อความ การ
น าเสนอข้อมูลที่เป็นในเชิงข้อเท็จจริง การเขียนกลอน การเขียนบทกวี การเข้าใจธรรมชาติของภาษา 
การให้ค าแนะน าเฉพาะบุคคล การแก้ปัญหา การใช้เหตุผล การตอบค าถามเกี่ยวกับความรู้ต่างๆ และ
การให้ค าแนะน า เป็นต้น 
 2) Gemini คือ Generative AI ที่สามารถด าเนินการได้ดี ในการเขียนอีเมล การเข้าใจ
ธรรมชาติของภาษา การให้ค าแนะน าเฉพาะบุคคล การแก้ปัญหา การใช้เหตุผล การตอบค าถามเชิง
วิชาการ หรือเรื่องที่เฉพาะเจาะจงมากขึ้นและการให้ค าแนะน า เป็นต้น  นอกจากนี้ Gemini จะ
สามารถท างานผสานรวมเข้ากับบริการต่าง ๆ ของ Google ได้อย่างดี 
 3) ChatGPT คือ Generative AI ที่สามารถด าเนินการได้ดีในการเขียนเชิงสร้างสรรค์ การ
เขียนอีเมล การเข้าใจธรรมชาติของภาษา การให้ค าแนะน าเฉพาะบุคคล การแก้ปัญหา การใช้เหตุผล 
การตอบค าถามเก่ียวกับความรู้ต่างๆ และการให้ค าแนะน า เป็นต้น (Spring 2567) 
โดยในงานวิจัยค้นคว้าอิสระนี้ได้ท าการเลือกใช้ Claude 3 และ Gemini ในการช่วยติดฉลากข้อมูล 
(Data Labelling) เนื่องจากทั้ง 2 ตัวมีความโดดเด่นในการท างานเกี่ยวกับการวิเคราะห์ข้อความซึ่ง
การช่วยติดฉลากข้อมูล (Data Labelling) ต้องการความสามารถในส่วนนี้ตามตารางที่ 2.1 
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ตารางที่ 2.1 ตารางเปรียบเทียบ Generative AI 
จุดเด่น Claude 3 Gemini ChatGPT 
วิเคราะห์เชิงเหตุผล ท าได้ ท าไม่ได้ ท าไม่ได้ 
สร้างรายละเอียดสินค้า ท าได้ ท าได้ ท าไม่ได้ 
เข้าใจพัฒนาการของภาษา ท าได้ ท าได้ ท าได้ 
สรุปเนื้อหา/ข้อความ ท าได้ ท าได้ ท าไม่ได้ 
วิเคราะห์ข้อความ ท าได้ ท าได้ ท าไม่ได้ 
การเขียนเชิงสร้างสรรค์ ท าไม่ได้ ท าไม่ได้ ท าได้ 
การแก้ปัญหาและใช้เหตุผล ท าได้ ท าได้ ท าได้ 
เขียนอีเมล ท าไม่ได้ ท าได้ ท าได้ 
 
 

2.5 การแก้ไขปัญหาข้อมลูไม่สมดุล (Imbalanced Data) 

       การแก้ไขปัญหาข้อมูลไม่สมดุล (Imbalanced Data) ส าหรับแบบหลายคลาส (Multiple 
Class) เป็นวิธีท าให้ข้อมูลในคลาสขนาดใหญ่ (Majority Class) และ ขนาดเล็ก (Minority Class) มี
ขนาดกันหรือใกล้เคียงกันโดยการสุ่ม (Sampling) สามารถแบ่งกลุ่มการแก้ไขปัญหาข้อมูลไม่สมดุล 
(Imbalanced Data) ได้เป็น 3 วิธีดังนี้ 
          1) การสุ่มเพ่ิมข้อมูล (Over-Sampling) เป็นการเพ่ิมจ านวนข้อมูลที่อยู่ในคลาสขนาด
เล็กให้มีจ านวนใกล้เคียงหรือเท่ากับข้อมูลที่อยู่ในคลาสขนาดใหญ่ โดยวิธีการด าเนินการคือเพ่ิมข้อมูล
ในคลาสขนาดเล็กด้วยการสุ่มจากข้อมูลชุดเดิม และอีกหนึ่งวิธีการด าเนินการคือการเพ่ิมข้อมูลใน
คลาสขนาดเล็กโดยการสังเคราะห์ข้อมูลใหม่จากชุดข้อมูลเดิม 

          2) การสุ่มลดข้อมูล (Under-Sampling) เป็นการลดข้อมูลที่อยู่ในคลาสขนาดใหญ่ให้มี
จ านวนใกล้เคียงหรือเท่ากับจ านวนข้อมูลที่อยู่ในคลาสขนาดเล็ก โดยวิธีการด าเนินการคือท าการเลือก
ลบข้อมูคลาสขนาดใหญ่ออก เพื่อให้เกิดช่องว่างระหว่างกลุ่มขึ้น ซึ่งจะช่วยให้ข้อมูลมีความกระจายตัว
ที่ด ี

          3) วิธีสุ่มผสมผสาน (Mixed-Sampling) เป็นวิธีการที่น าเทคนิคการสุ่มเพ่ิมข้อมูล และ
การสุ่มลดข้อมูลมาท างานร่วมกัน โดยพยายามหาค่ากลางจากข้อมูลที่อยู่ในคลาสขนาดใหญ่กับข้อมูล
ในคลาสขนาดเล็กโดยวิธีการด าเนินการคือเพ่ิมข้อมูลในคลาสขนาดเล็กด้วยการสุ่มจากข้อมูลชุดเดิม 
หรือการเพ่ิมข้อมูลในคลาสขนาดเล็กโดยการสังเคราะห์ข้อมูลใหม่จากชุดข้อมูลเดิม และหลังจากนั้น
ท าการเลือกลบข้อมูคลาสขนาดใหญ่ออก 
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2.6 เทคนิคการเรียนรู้เชิงลึก (Deep Learning) 
       เทคนิคการเรียนรู้เชิงลึก (Deep Learning) คือเทคนิคที่พัฒนาต่อยอดมาจากการเรียนรู้ของ
เครื่อง (Machine Learning) โดยที่จะเรียนรู้ ประมวลผล และตัดสินใจจากข้อมูลที่ได้รับ ซึ่งสามารถ
ปรับปรุงผลลัพธ์การตัดสินใจได้เองจากการอาศัยสถาปัตยกรรมคอมพิวเตอร์ที่เรียกว่าโครงข่าย
ประสาทเทียม (Neural Network) โดยโครงข่ายประสาทเทียม (Neural Network) ถูกออกแบบให้มี
การท างานคล้ายสมองของมนุษย์ ซึ่งมีหน่วยย่อยที่ท างานคล้ายกับเซลล์ประสาทของมนุษย์ที่เรียกว่า 
โหนด (Node) เมื่อ โหนด (Node) ท าการรวมตัวกันและเรียงตัวเป็นชั้น (Layer) ได้แก่ ชั้นรับข้อมูล 
(Input Layer) ชั้นซ่อน (Hidden Layer) ชั้นส่งออก (Output Layer) เป็นต้น การเรียนรู้เชิงลึกนั้น
ได้มีการคิดค้นอัลกอริทึมและโครงสร้างต่างๆขึ้นมา เพ่ือใช้ในการตอบสนองต่อความต้องการในการ
วิเคราะห์รูปแบบต่างๆ โดยอัลกอริทึมที่ ได้รับความนิยมในปัจจุบันได้แก่ Recurrent Neural 
Network, Long Short-Term Memory และ Gated Recurrent Units เป็นต้น  โดยการศึกษา
ค้นคว้าอิสระในครั้งนี้ มีการใช้แบบจ าลอง (Model) หน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-
Term Memory) และ หน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit) ซึ่งมีรายละเอียด
ดังต่อไปนี้คือ 
 

 2.6.1 โครงข่ายระบบประสาทแบบย้อนกลับ (Recurrent Neural Network) 
          โครงข่ายระบบประสาทแบบย้อนกลับ (Recurrent Neural Network) เป็นการเรียนรู้
เชิงลึกที่ ใช้วิ เคราะห์ข้อมูลในรูปแบบอนุกรมล าดับเหตุการณ์  (Sequence) ซึ่ งหลักการของ 
Recurrent Neural Network (RNN) คือการปรับรูปแบบของโครงข่ายประสาทเทียมแบบเดิม 
เพ่ือให้มีชั้นซ่อน (Hidden Layer) ในการจดจ าความรู้หรือข้อมูลก่อนหน้า มารวมกับข้อมูลตัวใหม่ที่
เข้ามา (Input Data) เพ่ือใช้ในการท านาย โดยตัวอย่างข้อมูลที่เหมาะจะใช้กับแบบจ าลอง (Model) 
นี้ได้แก่ ข้อมูลหุ้น ข้อมูลอนุกรมเวลา (Time Series)  และข้อมูลข้อความต่างๆ เป็นต้น 

 
ภาพที่ 2.1 โครงสร้างเซลล์โครงข่ายระบบประสาทแบบย้อนกลับ (Recurrent Neural Network) 

ที่มา: Colah’s blog, 2015 
จากภาพที่ 2.1 แสดงให้เห็นว่ารูปทางซ้ายจะมีลูป (Loop) วนกลับเข้ามาท่ีชั้นซ่อน (Hidden Layer) 
ของโครงข่ายประสาทเทียม (Neural Network) ซึ่งประโยชน์ของลูป (Loop) คือเพ่ือน าชั้นซ่อน 
(Hidden Layer) ก่อนหน้ากลับเข้ามาใช้ เพ่ือเก็บค่าชั้นซ่อน (Hidden Layer) ที่ได้ค านวนเอาไว้ก่อน
หน้า และในส่วนของรูปทางขวาเป็นการคลี่รูปทางซ้ายออกมาเพ่ือแสดงวิธีการท างานที่เป็นทีละ
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ขั้นตอน โดยที่ A = ชั้นซ่อน (Hidden Layer), ht = ข้อมูลขาออก (Output Data) ที่เวลา t, และ Xt 

= ข้อมูลขาเข้า (Input Data) ที่เวลา t 
 

 2.6.2 หน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term Memory : LSTM) 

          หน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term Memory) เป็นแบบจ าลอง 
(Model) ทึ่พัฒนาต่อยอดมาจาก RNN โดยท าการแก้ปัญหาในส่วนของ Gradient Vanishing ด้วย
การออกแบบการท างานในส่วนของ Cell ใหม่ ให้สามารถเก็บสถานะของการค านวนได้ โดยที่ Cell 
ของ LSTM มีหน่วยค านวณย่อยที่เรียกว่า Gate ที่ท าหน้าที่ในการควบคุมข้อมูลที่จะเข้ามาในแต่ละ
โหนด ซึ่งประกอบไปด้วย Input Gate, Forget Gate, Memory Cell State Gate และ Output 
Gate ดังแสดงในภาพที่ 2.2 

 
ภาพที่ 2.2 โครงสร้างเซลล์หน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term Memory) 

ที่มา: Premjith, B., Soman, K. P., & Kumar., 2018 
 

         Input Gate เป็นหน่วยย่อยในการก าหนดข้อมูลที่จะน าเข้ามาวิเคราะห์ใน Cell โดยรับ
ข้อมูลเข้ามาเพ่ือท าการเขียนค่าลงไปในแต่ละ Cell ดังสมการที่ 2.1 (Premjith, B., Soman, K. P., & 
Kumar. 2018) 

                     (2.1) 

โดยที่       คือ ผลลัพธ์ที่ได้จาก Input Gate 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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        คือ ฟังก์ชัน Sigmoid 

    คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวน Input ใน Input Gate 

       คือ ค่า Input ที่เข้ามาค านวณ 

    คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวณ Hidden State ใน Input Gate 

   คือ ค่า Hidden State ที่ได้มาจากการค านวณในหน่วยเวลาก่อนหน้า 

            คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวน Memory Cell State ใน Input Gate 

    คือ ค่า Memory Cell Status ที่ได้จากการค านวณในหน่วยเวลาก่อนหน้า 

            คือ ค่า Bias ที่ใช้ในการค านวณใน Input Gate 
 

         Forget Gate เป็นหน่วยย่อยที่ใช้ในการก าหนดข้อมูลที่จะน าเข้ามาวิเคราะห์ใน Cell 
โดยท าการก าหนดว่าข้อมูลนั้นควรที่จะถูกบันทึกหรือถูกลืม ดังสมการที่ 2.2 (Premjith, B., Soman, 
K. P., & Kumar. 2018) 

                   (2.2) 

โดยที่       คือ ผลลัพธ์ที่ได้จาก Input Gate 

        คือ ฟังก์ชัน Sigmoid 

    คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวน Input ใน Input Gate 

       คือ ค่า Input ที่เข้ามาค านวณ 

    คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวณ Hidden State ใน Input Gate 

   คือ ค่า Hidden State ที่ได้มาจากการค านวณในหน่วยเวลาก่อนหน้า 

            คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวน Memory Cell State ใน Input Gate 

    คือ ค่า Memory Cell Status ที่ได้จากการค านวณในหน่วยเวลาก่อนหน้า 

            คือ ค่า Bias ทีใ่ช้ในการค านวณใน Input Gate 
 

         Memory Cell State Gate เป็นหน่วยย่อยในการก าหนดข้อมูลที่น าเจ้ามาวิเคราะห์ใน 
Cell และท าการค านวนค่าสถานะ เพ่ือใช้ในการค านวณในครั้งถัดไป ดังสมการที่ 2.3 (Premjith, B., 
Soman, K. P., & Kumar. 2018) 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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          (2.3) 

โดยที่     คือ ค่า Memory Cell State ในช่วยหน่วยเวลา 

       คือ ผลลัพธ์ที่ได้จาก Forget Gate 

 คือ ค่า Memory Cell State จากหน่วยเวลาก่อนหน้า 

        คือ ผลลัพธ์ที่ได้จาก Input Gate 

  คือ ฟังก์ชัน Heperbolic tangent 

    คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวณค่า Input จาก Memory Call State Gate 

        คือ ค่า Input ที่น าเข้ามาค านวณ 

           คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวณ Hidden State ใน Memory Cell State Gate 

   คือ ค่า Hidden State ที่ได้มาจากการค านวณในหน่วยเวลาก่อนหน้า 

            คือ ค่า Bias ที่ใช้ในการค านวณใน Forget Gate 
 

         Output Gate เป็นหน่วยย่อยส าหรับค านวณ Output ของ Cell ซึ่งผลลัพธ์ที่ได้จาก 
Cell นี้จะมีอยู่ 2 อย่าง ได้แก่ Output และ Hidden State ส าหรับใช้ในการค านวณครั้งถัดไป ดัง
สมการที่ 2.4 และ 2.5 ตามล าดับ (Premjith, B., Soman, K. P., & Kumar. 2018) 

                  (2.4) 

                                            (2.5) 

โดยที่     คือ ผลลัพธ์ที่ได้จาก Output Gate 

       คือ ฟังก์ชัน Sigmoid 

  คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวณ Input ใน Output Gate 

      คือ ค่า Input ที่น าเข้ามาค านวณ 

  คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวณ Hidden State ใน Output Gate 

  คือ ค่า Hidden State ที่ได้มาจากการค านวณในหน่วยเวลาก่อนหน้า 

   คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวณ Memory Cell Status ใน Output Gate 

          คือ ค่า Momory Cell State ที่ได้จากการค านวนในหน่วยเวลาก่อนหน้า 

       คือ ค่า Bias ที่ใช้ในการค านวณใน Output Gate 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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          คือ ค่า Hidden State จากการค านวณ 
 

 2.6.3 หน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit: GRU) 

         หน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit) เป็นแบบจ าลอง (Model) ที่
พัฒนามาจากแบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term Memory) โดยที่ลด
ความซับซ้อนในการท างานของโครงข่ายประสาทแบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long 
Short-Term Memory)  โดยลดหน่วยย่อยใน Cell เหลือเพียง 2 ส่วน ได้แก่ Update Gate และ 
Reset Gate ดังแสดงในภาพที่ 2.3 

 
ภาพที่ 2.3 โครงสร้างเซลล์หน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit) 

ที่มา: Premjith, B., Soman, K. P., & Kumar., 2018 
 

         Update Gate เป็นหน่วยย่อยในการก าหนดข้อมูลที่จะน าเข้ามาวิเคราะห์ใน Cell โดย
รับข้อมูลเข้ามาเพ่ือท าการเขียนค่าลงไปในแต่ละ Cell ดังสมการที่ 2.6 (Premjith, B., Soman, K. 
P., & Kumar. 2018) 

                              (2.6) 

โดยที่       คือ ค่าท่ีได้จาก Update Gate 

        คือ ฟังก์ชัน Sigmoid 

   คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวน Input ใน Input Gate 

       คือ ค่า Input ที่เข้ามาค านวณ 

   คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวณ Hidden State ใน Input Gate 

   คือ ค่า Hidden State ที่ได้มาจากการค านวณในหน่วยเวลาก่อนหน้า 

               คือ ค่า Bias ที่ใช้ในการค านวณใน Update Gate 
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         Forget Gate เป็นหน่วยย่อยที่ใช้ในการก าหนดข้อมูลที่จะน าเข้ามาวิเคราะห์ใน Cell 
โดยท าการก าหนดว่าข้อมูลนั้นควรที่จะถูกบันทึกหรือถูกลืม ดังสมการที่ 2.7 (Premjith, B., Soman, 
K. P., & Kumar. 2018) 

                               (2.7) 

โดยที่        คือ ค่าท่ีได้จาก Update Gate 

        คือ ฟังก์ชัน Sigmoid 

   คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวน Input ใน Reset Gate 

       คือ ค่า Input ที่เข้ามาค านวณ 

    คือ ค่าน้ าหนักส าหรับค านวณ Hidden State ใน Reset Gate 

   คือ ค่า Hidden State ที่ได้มาจากการค านวณในหน่วยเวลาก่อนหน้า 

               คือ ค่า Bias ที่ใช้ในการค านวณใน Reset Gate 

 

2.7 วิธกีารวัดประสิทธิภาพของแบบจ าลอง 
       วิธีการวัดประสิทธิภาพของแบบจ าลองประเภทที่ เป็นการจ าแนกข้อมูล (Classification 
Model) มีรายละเอียดในการวัดประสิทธิภาพแบบจ าลอง (Model) ดังต่อไปนี้คือ 
 

 2.7.1 การจ าแนกแบบ Binary Classification  

         การจ าแนกแบบ Binary Classification คือ ตารางส าคัญในการวัดความสามารถของ 
แบบจ าลองในการแก้ปัญหาการจ าแนก (Confusion matrix) ส าหรับที่มีอยู่ 2 คลาส ซึ่งจะเป็นตาราง
ขนาด 2x2 โดยที่ในตารางจะประกอบไปด้วย True Positive (TP) คือสิ่งที่แบบจ าลองท านายว่าเป็น
เชิงบวกและท านายถูก True Negative (TN) คือ สิ่งที่แบบจ าลองท านายว่าเป็นเชิงลบและท านายถูก 
False Positive (FP) คือ สิ่งที่แบบจ าลองท านายว่าเป็นเชิงบวกและท านายผิด และ False Negative 
(FN) คือ สิ่ งที่ แบบจ าลองท านายว่าเป็น เชิ งลบและท านายผิด  ดั งในตารางที่  2.2  (Narut 
Soontranon., 2566) 
 
 
 
 
 
 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ตารางที่ 2.2 ตารางคอนฟิวชันเมทริกซ์ (Confusion matrix) 2 คลาส 

Actual 
Prediction 

Positive Negative 
Positive True Positive 

(TP) 
False Negative 
(FN) 

Negative False Positive 
(FP) 

True Negative 
(TN) 

  

 2.7.2 การจ าแนกแบบ Multi-Class Classification 

          การจ าแนกแบบ Multi-Class Classification คือ คอนฟิวชันเมทริกซ์ (Confusion 
matrix) ที่มีอยู่มากกว่า 2 คลาส แต่จากตัวอย่างจะเป็นตัวอย่างของตารางขนาด 3x3 โดยที่ในตาราง
จะประกอบไปด้วย True Positive (TP) คือสิ่งที่แบบจ าลองท านายว่าเป็นเชิงบวกและท านายถูก 
True Negative (TN) คือ สิ่งที่แบบจ าลองท านายว่าเป็นเชิงลบและท านายถูก True Neutral (TNt) 
คือ สิ่งที่แบบจ าลองท านายว่าเป็นเป็นกลางและท านายถูก  False Positive1 (FP1) คือ สิ่งที่
แบบจ าลองท านายว่าเป็นเชิงบวกและท านายผิด False Positive2 (FP2) คือ สิ่งที่แบบจ าลองท านาย
ว่าเป็นเชิงบวกและท านายผิด False Negative1 (FNg1) คือ สิ่งที่แบบจ าลองท านายว่าเป็นเชิงลบ
และท านายผิด False Negative (FNg2) คือ สิ่งที่แบบจ าลองท านายว่าเป็นเชิงลบและท านายผิด 
False Neutral1 (FNt1) คือ สิ่ งที่แบบจ าลองท านายว่า เป็นกลางและท านายผิด และ False 
Neutral2 (FNt2) คือ สิ่งที่แบบจ าลองท านายว่าเป็นกลางและท านายผิด ดังในตารางที่ 2.3 (Narut 
Soontranon., 2566) 
 

ตารางที่ 2.3 ตารางคอนฟิวชันเมทริกซ์ (Confusion matrix) 3 คลาส 

Actual 
Prediction 

Positive Negative Neutral 
Positive True Positive 

(TP) 
False Negative1 
(FNg1) 

False Neutral1 
(FNt1) 

Negative False Positive1 
(FP1) 

True Negative 
(TNg) 

False Neutral2 
(FNt2) 

Neutral False Positive2 
(FP2) 

False Negative2 
(FNg2) 

True Neutral 
(TNt) 
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 2.7.3 ตัววัดประสิทธิภาพจ าแนกตามคลาส 

         โดยทั่วไปตัววัดประสิทธิภาพที่นิยมใช้ในงานวิจัยจะมีอยู่ 4 ค่า  คือค่าความแม่นย า 
(Accuracy) ค่าความเที่ยง (Precision) ค่าความไวและค่าระลึก (Recall) และค่าเอฟวัน (F1 Score)   
ซึ่งเนื่องจากงานวิจัยนี้มีการจ าแนกเป็น 3 คลาส ตัววัดประสิทธิภาพแต่ละค่ามีรายละเอียดดังนี้คือ 

  1) ค่าความแม่นย า (Accuracy) เป็นค่าทางสถิติที่ใช้ส าหรับเปรียบเทียบข้อมูลการ
ท านายผลระหว่างผลลัพธ์เป้าหมายกับผลลัพธ์ที่ท านายได้ว่ามีความสัมพันธ์กันอย่างไร โดยสามารถ
ค านวนค่าความถูกต้อง ได้ดังสมการที่ 2.8 (Narut Soontranon., 2566) 

                                (2.8) 

โดยที่ True Positive (TP) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงบวกและท านายถูก 

 False Positive1 (FP1) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเชิงบวกและท านายผิด 

 False Positive2 (FP2) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเชิงบวกและท านายผิด 

 False Negative1 (FNg1) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงลบและท านายผิด 

 True Negative (TNg) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงลบและท านายถูก 

 False Negative2 (FNg2) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงลบและท านายผิด 

 False Neutral1 (FNt1) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นกลางและท านายผิด 

 False Neutral2 (FNt2) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นกลางและท านายผิด 

 True Neutral (TNt) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นกลางและท านายถูก 

  2) ค่าความเที่ยง (Precision) เป็นค่าที่ใช้ส าหรับวัดประสิทธิภาพในการท านายของ
แบบจ าลอง โดยค านวนจาก TP เทียบกับกลุ่มของข้อมูลที่ท านายเป็นด้านบวกท้ังหมด (TP+FP) ได้ดัง
สมการที่ 2.9 2.10 และ 2.11 (Narut Soontranon., 2566) 

                                       (2.9) 

โดยที ่True Positive (TP) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงบวกและท านายถูก 

 False Positive1 (FP1) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงบวกและท านายผิด 

 False Positive2 (FP2) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงบวกและท านายผิด 

   

                          (2.10) 
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โดยที่ True Negative (TNg) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงลบและท านายถูก 

 False Negative1 (FNg1) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงลบและท านายผิด 

 False Negative2 (FNg2) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงลบและท านายผิด    

                             (2.11) 

โดยที่ True Neutral (TNt) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นกลางและท านายถูก 

 False Neutral1 (FNt1) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นกลางและท านายผิด 

 False Neutral2 (FNt2) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นกลางและท านายผิด 

 True Neutral (TNt) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นกลางและท านายถูก         

  3) ค่าความไวและค่าระลึก (Recall) เป็นค่าที่ใช้ส าหรับวัดประสิทธิภาพในการท านาย
ของแบบจ าลอง โดยค านวนจาก TP เทียบกับกลุ่มของข้อมูลที่ท านายเป็นจริงทั้งหมด (TP+FN) ได้ดัง
สมการที่ 2.12 2.13 และ 2.14 (Narut Soontranon., 2566) 

                                  (2.12) 

โดยที่  True Positive (TP) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงบวกและท านายถูก 

 False Negative1 (FNg1) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงลบและท านายผิด 

 False Neutral1 (FNt1) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นกลางและท านายผิด 

                                (2.13) 

โดยที่ True Negative (TNg) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงลบและท านายถูก 

 False Positive1 (FP1) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเชิงบวกและท านายผิด 

 False Neutral2 (FNt2) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นกลางและท านายผิด 

                                  (2.14) 

โดยที่ True Neutral (TNt) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นกลางและท านายถูก 

 False Positive2 (FP2) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเชิงบวกและท านายผิด 

 False Negative2 (FNg2) คือ แบบจ าลองสามารถท านายข้อมูลเป็นเชิงลบและท านายผิด 
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                     4) ค่าเอฟวัน (F1 Score) เป็นการวัดความเที่ยงและความระลึกของแบบจ าลองไป
พร้อมๆกันโดยค านวณ ได้ดังสมการที่ 2.15 (Narut Soontranon., 2566) 

                                  (2.15) 

โดยที่ Precision คือ ค่าความเท่ียง 

 Recall คือ ค่าความไวและค่าระลึก 

 

2.8 งานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
       การศึกษางานวิจัยที่เกี่ยวข้องกับการท านายราคาขึ้นลงของหุ้นโดยการวิเคราะห์จาก 

ข้อมูล ข่าวจากกรณีศึกษาหุ้นกลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงินของไทย (ธนาคาร) มีรายละเอียด
ดังต่อไปนี้ 
 Rashkin et. al. (2017) ท าการศึกษาเกี่ยวกับการวิเคราะห์บนความข่าวปลอมทางด้าน
การเมือง โดยมีการก าหนดเกณฑ์การวิเคราะห์โดยให้คะแนนอยู่ที่ 6 ระดับ โดยใช้ชุดข้อมูลที่ได้จาก 
PolitiFact.com ในการวิเคราะห์ และได้ท าการสร้างแบบจ าลองหลายตัวและท าการฝึกสอน เช่น 
Majority Baseline, Naïve Bayes, MaxEnt และ LSTM พบว่า LSTM ท างานได้ดีมากสุดส าหรับ
ข้อมูลที่เป็น Text โดยที่ความถูกต้องอยู่ที่ 21% 
 Cai et. al. (2019) ท าการศึกษาแบบจ าลองส าหรับการแจ้งเตือนภัยในโรงงานอุตสาหกรรม 
โดยเน้นการพัฒนาระบบที่ท างานแบบอัตโนมัติ เพ่ือช่วยให้สามารถแจ้งเตือนได้อย่างรวดเร็วและลด
การสูญเสียต่างๆ ซึ่งได้ท าการพัฒนาแบบจ าลอง  LSTM ที่มีการท า Word Embedding แบบ 
Word2Vec ซึ่งผลที่ได้จากการทดสอบพบว่ามีความแม่นย าที่ 78% 

 Liu et. al. (2017) ท าการศึกษาแบบจ าลองในการวิเคราะห์ความรู้สึกจากข้อมูลการแสดง
ความคิดเห็นบนเว็บไซต์ต่างๆ ได้แก่ การแสดงความคิดเห็นต่อสินค้าบนเว็บไซต์ Amazon.com การ
รีวิวภาพยนตร์บนเว็บไซต์ IMDB และ การรีวิวภาพยนตร์บนเว็บไซต์ Rotten Tomato ซึ่งท าการ
ทดสอบโดยการใช้แบบจ าลอง LSTM พบว่ามีค่าความถูกต้องอยู่ที่ 82% 

 Hameed et. al. (2023) ท าการวิเคราะห์ความรู้สึกและความคิดเห็นจากข้อมูลการรีวิว
โรงแรมเพ่ือน ามาพัฒนาทางการโฆษณาและทางการตลาด โดยที่ท าการวิเคราะห์ภาษาอาหรับ ซึ่ง
แบบจ าลองที่ใช้น ามาศึกษาได้แก่ AraBERT, LSTM และ GRU ซ่ึงความแม่นย าของ AraBERT ได้มาก
ที่สุด 96.442% เนื่องจากได้มีการถูกฝึกภาษาอาหรับมาแล้วบางส่วน แต่ LSTM กับ GRU ไม่ได้ถูกฝึก
มาก่อนแต่ได้ความแม่นย า LSTM 95.11% และ GRU 95.02 ซึ่งค่อนข้างสูงและใกล้เคียง AraBERT 

 Wang et. al. (2020) ท าการศึกษาแบบจ าลองที่ใช้ในการท านายราคาสกุลเงินดิจิตอล โดยที่
ข้อมูลหนึ่งที่ใช้ในการท านายคือข้อมูลความคิดเห็นและการตอบสนองของผู้ใช้จากฟอรัมออนไลน์ เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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พบว่าความคิดเห็นสามารถเพ่ิมความแม่นย าให้กับการท านาย อีกทั้งแบบจ าลองที่น ามาใช้ในการ
ทดสอบได้แก่ SVR CNN และ LSTM พบว่า LSTM มีความแม่นย ามากท่ีสุด 

         จากงานวิจัยต่างๆข้างต้นที่ผู้วิจัยได้ท าการศึกษาพบว่าการสร้างแบบจ าลองวิเคราะห์ความรู้สึก
นั้น แบบจ าลอง Deep Learning เช่น Recurrent Neural Network (RNN), Long Short-Term 
Memory (LSTM) และ  Gated recurrent unit (GRU) เป็นที่นิยมและมีประสิทธิภาพการท านายที่
ค่อนข้างสูงและยังเหมาะสมกับการท านายข้อมูลประเภทข้อความและอ่ืนอีกมากมาย ดังนั้นผู้วิจัยจึงมี
ความสนใจที่จะน า Long Short-Term Memory (LSTM) และ  Gated recurrent unit (GRU) มา
ใช้ในการศึกษาต่อไป 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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บทท่ี 3  

วิธีการด าเนินงานวิจัย  
 

       การท าการวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพ่ือท าการศึกษาการท านายราคาขึ้นลงของหุ้นโดยการ
วิเคราะห์จากข้อมูลข่าวหุ้นกลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงินของไทย และมีการประยุกต์ใช้การเทคนิค
การเรียนรู้เชิงลึก (Deep Learning) ได้แก่ หน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term 
Memory) และ หน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit) เพ่ือให้ได้ผลลัพธ์การท านายที่
ใกล้เคียงมากที่สุด โดยมีขั้นตอนในการศึกษา ดังนี้ 
 

3.1 เครื่องมือที่ใช้ในการวิจัย 
       เครื่องมือที่ ใช้ ในการวิจัยคือ โปรแกรม Python 3 อยู่บน Google Colab ซึ่ งเป็นการ
ประมวลผลแบบคลาวด์ โดยที่ Python มี Libraries ที่สามารถน ามาใช้ในการดึงหรือรวบรวมข้อมูล
จากเว็บไซต์ (Web Scraping) การจัดการข้อมูลก่อนการประมวลผล (Pre-Processing) การสร้าง
แบบจ าลอง (Model) และการวัดประสิทธิภาพ (Evaluation) เป็นต้น 
  

3.2 การเก็บรวบรวมข้อมลู 
       การศึกษาท าการวิจัยนี้ได้ท าการเก็บข้อมูล ตั้งแต่วันที่ 1 กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2560 ถึง วันที่ 28 
กุมภาพันธ์ พ.ศ. 2566 เนื่องจากต้องการเก็บรวบรวมข้อมูลให้อยู่ในช่วงที่มีสถานการณ์ที่อาจส่งผลกับ
หุ้นและเพ่ือเก็บข้อมูลให้ได้ปริมาณค่อนข้างเยอะเพ่ือใช้กับการเรียนรู้เชิงลึก (Deep Learning) โดย
วิธีการเก็บข้อมูลหัวข้อข่าวหุ้น คือ การใช้ Python library (Request) เพ่ือใช้ส าหรับส่งค าขอในการ
เข้าถึงข้อมูลจากหน้าเว็บไซต์ และ การใช้ Python Module (BeautifulSoup) เพ่ือใช้ส าหรับการดึง
ข้อมูลออกจาก HTML หรือ XML โดยที่ท าการดึงข้อมูลจากเว็บไซต์ https://www.kaohoon.com/ 
ซึ่งได้จ านวนข้อมูลหัวข้อข่าวออกมาทั้งหมด 66,030 หัวข้อ จากหัวข้อของข่าวหุ้นหมวดหมู่กลุ่ม
อุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน(ธนาคาร) ดังตารางที่ 3.1 
 

ตารางที่ 3.1 ตารางข้อมูลรายชื่อของหุ้นหมวดหมู่กลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน (ธนาคาร) 
ล าดับ ชื่อย่อธนาคาร ชือ่ธนาคาร 
1 BAY ธนาคารกรุงศรีอยุธยา จ ากัด (มหาชน) 
2 BBL ธนาคารกรุงเทพ จ ากัด (มหาชน) 
3 CIMBT ธนาคาร ซีไอเอ็มบี ไทย จ ากัด (มหาชน) 
4 CREDIT ธนาคารไทยเครดิต จ ากัด (มหาชน) 
5 KBANK ธนาคารกสิกรไทย จ ากัด (มหาชน) 
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ตารางที่ 3.1 (ต่อ) ตารางข้อมูลรายชื่อของหุ้นหมวดหมู่กลุ่มอุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน (ธนาคาร) 
ล าดับ ชื่อย่อธนาคาร ชื่อธนาคาร 
6 KKP ธนาคารเกียรตินาคินภัทร จ ากัด (มหาชน) 
7 KTB ธนาคารกรุงไทย จ ากัด (มหาชน) 
8 LHFG บริษัท แอล เอช ไฟแนนซ์เชียล กรุ๊ป จ ากัด (มหาชน) 
9 SCB บริษัท เอสซีบี เอกซ์ จ ากัด (มหาชน) 
10 TCAP บริษัท ทุนธนชาต จ ากัด (มหาชน) 
11 TISCO บริษัท ทิสโก้ไฟแนนเชียลกรุ๊ป จ ากัด (มหาชน) 
12 TTB ธนาคารทหารไทยธนชาต จ ากัด (มหาชน) 
 

 3.3 การท าความสะอาดข้อมูล 
       ขั้นตอนในการท าความสะอาดข้อมูลมีดังนี ้
       1) ท าการลบประโยคท่ีเป็นภาษาอังกฤษ เช่น Thai Stock Market Roundup on June 10 
        2021, “Carrie Lam” Faces Problem with Credit Cards as U.S. Sanctions Starting 
to Take a Toll และ Asia Stocks Set to Outperform in 2H20, Says Credit Suisse เป็นต้น 
       2) ลบข้อความที่ซ้ า เช่น 3 หุ้นเด่นเช้านี้ – บล.ธนชาต เป็นต้น 
โดยที่ข้อมูลที่เหลือจากการท าความสะอาดข้อมูลคือ 52,848 แถว จากข้อมูลทั้งหมด 66,030 แถว 
 

 3.4 การติดฉลากข้อมลู 
       การติดฉลากข้อมูล คือ ถ้าพบว่าหัวข้อข่าวใดเป็นทิศทางบวก จะระบุเป็น Pos หัวข้อข่าวใดเป็น
ทิศทางลบจะระบุเป็น Neg และหัวข้อข่าวใดมีทิศทางกลางจะระบุเป็น Neu โดยมีขั้นตอนในการติด
ฉลากข้อมูลมีดังนี ้
       1) การเขียนโปรแกรมเพ่ือติดฉลากข้อมูลหัวข้อข่าว โดยท าการเขียนโปรแกรมที่ระบุเงื่อนไขไว้
ว่าเมื่อพบค าหรือประโยคแบบใด จะต้องระบุเป็นฉลาก Pos, Neg หรือ Neu เช่น ถ้าพบค าว่า หุ้นขึ้น 
จะต้องระบุเป็น Pos หรือ ถ้าพบค าว่า หุ้นร่วง จะต้องระบุเป็น ลบ เป็นต้น 
         2) การใช้ Claude-3 เพ่ือติดฉลากข้อมูลหัวข้อข่าว โดยท าการแนบไฟล์ ระบุประโยคหรือค า 
ที่ต้องการลงในช่องที่อยู่ในหน้าจอ เพ่ือให้ Claude-3 ท าการติดฉลากข้อมูลให้ตามต้องการ ซึ่งภาพ
ตัวอย่างระบบคือดังภาพที่ 3.1 
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ภาพที่ 3.1 หน้าจอการใช้งานระบบ Claude-3 (Model AI) 
 

ท าการระบุค าสั่งให้กับ Claude-3 ได้แก่ “please help to fill in sentiment” หรือ “please 
read in file and help to fill in sentiment” เป็นต้น และจะได้ผลลัพธ์จากการที่ให้ Claude-3 
ช่วยท าการติดฉลากข้อมูลให้ซึ่งสามารถท าการคัดลอก (Copy) และไปวาง (Paste) ลงบนไฟล์ Excel 
หรือไฟล์ Google Sheet เพ่ือไปใช้งานต่อได้ โดยเป็นดังภาพที่ 3.2 
 

 
ภาพที่ 3.2 หน้าจอหลังจากระบุค าสั่งเพ่ือใช้งานระบบ Claude-3 (Model AI) 
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          3) การใช้ Gemini เพ่ือติดฉลากข้อมูลหัวข้อข่าว โดยท าการระบุประโยคหรือค า ที่ต้องการลง
ในช่องที่อยู่ในหน้าจอ พร้อมระบุค าสั่งเพ่ือให้ Gemini ซึ่งเป็น AI ของทาง Google ท าการติดฉลาก
ข้อมูลให้ตามต้องการ ซึ่งภาพตัวอย่างระบบคือดังภาพที่ 3.3 

 

ภาพที่ 3.3 หน้าจอการใช้งานระบบ Gemini (Model AI) 
 

ท าการระบุค าสั่งให้กับ Gemini ได้แก่ “please help to fill in sentiment” หรือ “Please help 
to fill in sentiment (pos,neu,neg)” เป็นต้น และจะได้ผลลัพธ์จากการที่ให้ Gemini ช่วยท าการ
ติดฉลากข้อมูลให้ซึ่งสามารถท าการคัดลอก (Copy) และไปวาง (Paste) ลงบนไฟล์ Excel หรือไฟล์ 
Google Sheet เพ่ือไปใช้งานต่อได้ โดยเป็นดังภาพที่ 3.4 
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ภาพที่ 3.4 หน้าจอหลังจากระบุค าสั่งเพ่ือใช้งานระบบ Gemini (Model AI) 

 

           4) การเปรียบเทียบข้อมูลที่ได้จากข้อ 1-3 เพ่ือคัดเลือกฉลากตามที่มีการติดฉลากตรงกัน
ตั้งแต่ 2 ระบบขึ้นไป เช่น ถ้าระบบโปรแกรมติดฉลากเป็น Neu แต่ Claude-3 ติดฉลากเป็น Pos 
และ Gemini ติดฉลากเป็น Pos ดังนั้นจะท าการเลือกฉลากให้กับประโยคหรือค านั้นเป็น Pos โดยที่
งานศึกษาวิจัยนี้ด าเนินการตามวิธีการนี้ 
  

 3.5 การท าการแก้ไขข้อมูลที่ไม่สมดลุ 
      การแก้ไขข้อมูลที่ ไม่สมดุลส าหรับการศึกษาของงานวิจัยนี้คือ วิธีสุ่มผสมผสาน (Mixed-
Sampling) โดยท าการหาค่ากลางจากข้อมูลที่อยู่ในคลาสขนาดใหญ่ กับข้อมูลในคลาสขนาดเล็กและ
ท าการสุ่มเพ่ิมข้อมูลให้กลุ่มคลาสขนาดเล็กที่มีจ านวนน้อยกว่าค่ากลาง และท าการตัดข้อมูลทิ้งส าหรับ
กลุ่มข้อมูลคลาสขนาดใหญ่ที่มีจ านวนมากกว่าค่ากลาง ซึ่งก่อนท าการแก้ไขข้อมูลที่ไม่สมดุล มีข้อมูลที่
เป็น Pos คือ 24,083 รายการ เป็น Neg คือ 9,812 รายการ และเป็น Neu คือ 18,951 รายการ ดัง
ภาพที่ 3.5 และหลังท าการแก้ไขข้อมูลที่ไม่สมดุล มีข้อมูลที่เป็น Pos คือ 18,951 รายการ เป็น Neg 
คือ 18,951 รายการ และเป็น Neu คือ 18,951 รายการ ดังภาพที่ 3.6 
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ภาพที่ 3.5 ภาพกราฟแสดงข้อมูลก่อนท าการแก้ไขข้อมูลที่ไม่สมดุล 

 

 
ภาพที่ 3.6 ภาพกราฟแสดงข้อมูลหลังท าการแก้ไขข้อมูลที่ไม่สมดุล 

 

3.6 การแบ่งข้อมูลเพื่อสอน ตรวจสอบและทดสอบ 
     ท าการแบ่งข้อมูลออกเป็น 3 ส่วนคือ ข้อมูลฝึกสอน (training dataset) จ านวนร้อยละ 80 ของ
ข้อมูลทั้งหมด ข้อมูลตรวจสอบ (validation dataset) จ านวนร้อยละ 15 ของข้อมูลในส่วนฝึกสอน 
(training dataset) และข้อมูลทดสอบ (test dataset) จ านวนร้อยละ 20 ของข้อมูลทั้งหมด 
 

3.7 การสร้างแบบจ าลอง 
      ส าหรับการศึกษาในงานวิจัยนี้จะท าการสร้างโครงสร้างของแบบจ าลองให้เป็นโครงสร้างที่
เหมือนกัน เพ่ือท าการทดสอบว่าแบบจ าลองตัวไหนที่มีประสิทธิภาพและมีความแม่นย ามากกว่ากัน 
โดยแบบจ าลองที่ ใช้ ในงานวิจัยนี้คือ หน่วยความจ าระยะยาว -ระยะสั้น (Long Short-Term 
Memory) ซึ่งได้มีการก าหนดค่าพารามิเตอร์ ได้แก่ Bidirectional-LSTM = 256, activation = 
relu, fixed Dense = 128 - 64, optimizers = Adam, Epochs = 50, Batchsize = 32, 
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Learning Rate = 0.001 โดยที่โหนด(Node) Dense output = 3 คือ เชิงบวก เชิงลบและเป็นกลาง 
ดังภาพที่ 3.7 
 

 
ภาพที่ 3.7 โครงสร้างแบบจ าลอง LSTM 

 

และหน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit) ซึ่งได้มีการก าหนดค่าพารามิเตอร์ ได้แก่ 
Bidirectional-LSTM = 256, activation = relu, fixed Dense = 128 - 64, optimizers = 
Adam, Epochs = 50, Batchsize = 32, Learning Rate = 0.001 โดยที่ โหนด (Node) Dense 
output = 3 คือ เชิงบวก เชิงลบและเป็นกลาง ดังภาพที่ 3.8 
 

 
ภาพที่ 3.8 โครงสร้างแบบจ าลอง GRU 
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3.8 วิธกีารวัดประสิทธิภาพแบบจ าลอง 
      ในการการศึกษาค้นคว้านี้ได้มีการวัดประสิทธิภาพของแบบจ าลอง (Model) โดยวัดจากค่า
ความแม่นย า (Accuracy) ค่าความเที่ยง (Precision) ค่าความไวและค่าระลึก (Recall) และค่าเอฟ
วัน (F1 Score) มีรายละเอียดดังนี้คือ 
       1) ค่าความแม่นย า (Accuracy) เป็นค่าทางสถิติที่ใช้ส าหรับเปรียบเทียบข้อมูลการท านายผล
ระหว่างผลลัพธ์เป้าหมายกับผลลัพธ์ที่ท านายได้ว่ามีความสัมพันธ์กัน 
       2) ค่าความเที่ยง (Precision) เป็นค่าที่ใช้ส าหรับวัดประสิทธิภาพในการท านายของแบบจ าลอง 
โดยค านวนจาก TP เทียบกับกลุ่มของข้อมูลที่ท านายเป็นด้านบวกทั้งหมด (TP+FP)  
       3) ค่าความไวและค่าระลึก (Recall) เป็นค่าที่ใช้ส าหรับวัดประสิทธิภาพในการท านายของ
แบบจ าลอง โดยค านวนจาก TP เทียบกับกลุ่มของข้อมูลที่ท านายเป็นจริงทั้งหมด (TP+FN)  
       4) ค่าเอฟวัน (F1 Score) เป็นการวัดความเที่ยงและความระลึกของแบบจ าลองไปพร้อมๆกันซึ่ง
คิดจากค่าเฉลี่ย ระหว่าง precision และ recall โดยที่สมการของทั้ง  4 ค่าได้มีการแสดงรายละเอียด
ไว้ในหัวข้อที่ 2.6.3 ตัววัดประสิทธิภาพจ าแนกตามคลาส 
       5) ท าการทดสอบโดยการใช้งานบนเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่าย 
 

3.9 การสร้างเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่ายเพื่อใช้งานแบบจ าลอง     

       การสร้างเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่ายเพ่ือใช้งานทดสอบการใช้งานแบบจ าลอง สามารถสร้างได้
โดยการใช้ Steamlit ซึ่งเปน็ Open-source python framework ในการพัฒนา โดยมีวิธีการท าผ่าน
จาก Colab คือ  
      1) ส าหรับการท าการ install เพ่ือใช้งานโดยท าการ รันค าสั่ง (command) คือ !pip install -q 
streamlit 
      2) ท าการ install ngrok ซึ่งคือโปรแกรมที่ท าให้ colab เป็น public server ชั่วคราว เพ่ือให้
สามารถเข้าใช้งานเว็บแอปพลิเคชันผ่าน ngrok URL ได ้
      3) ท าการเขียนโค้ด Steamlit โดยท าการสร้างไฟล์ app.py แล้วก็ import streamlit อาจท า
การตั้งชื่อย่อเป็น st และท าการสร้างระบบง่ายๆโดยการใช้ Library steamlit เช่น st.text_input() 
เพ่ือท าการสร้าง กล่องข้อความให้ User ท าการกรอกข้อมูลเข้ามา หรือ st.checkbox (“Please 
check this”) เพ่ือท าการสร้าง checkbox เป็นต้น 
      4)  ท าการ deploy และท าการรันโค้ดเพ่ือติดตั้งเว็บแอปพลิเคชัน ลง colab server ด้วยค าสั่ง 
!streamlit run --server.port 80 app.py & >/dev/null & 
      5) ท าการเข้าสู่ URL นี้ http://bb807c32c8a5.ngrok.io และระบุ External URL ที่ได้มาจาก
ข้อ 3 เพ่ือท าการรันเพ่ือเปิดหน้าจอเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่าย โดยที่เมื่อท าการรันแอปพลิเคชันแล้ว
จะแสดงหน้าจอเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่าย ดังแสดงในภาพที่ 3.9 
 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 

http://bb807c32c8a5.ngrok.io/
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ภาพที่ 3.9 หน้าจอเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่าย 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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บทท่ี 4  

ผลการวิจัยและการอภิปรายผล  
 การศึกษางานวิจัยนี้เป็นการศึกษาเพ่ือพัฒนาแบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น 
(Long Short-Term Memory) และแบบจ าลองหน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent 
Unit) และนอกจากนี้เพ่ือเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น 
(Long Short-Term Memory) และหน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit) ซึ่งมี
รายละเอียดของผลการศึกษา ดังนี้ 
 

4.1 ผลการทดสอบและการประเมินผลแบบจ าลอง 
       จากการทดสอบประสิทธิภาพของแบบจ าลองมีท้ังหมด 4 รูปแบบดังนี้คือ 
       1) แบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term Memory) ที่มีข้อมูลหัว
ข่าวไม่สมดุล (Imbalanced Data) โดยหลังจากที่ท าการสอนแบบจ าลองพบว่ามีการเกิดจุดตัด
ระหว่างค่าความแม่นย าฝึกอบรม (Training Accuracy) และค่าความแม่นย าในการตรวจสอบ 
(Validation Accuracy) เมื่อท าการสอนแบบจ าลองไปจนถึงรอบที่ 1 อีพ็อค (Epoch) นอกจากนี้ค่า
ความแม่นย ามีแนวโน้มที่สูงขึ้นทั้งการฝึกอบรม (Train) และ การตรวจสอบ (Accuracy) แต่ความ
แม่นย าการฝึกอบรมเริ่มนิ่งในรอบท่ี 25 ตามภาพท่ี 4.1 (ก)  
        ในภาพถัดไปจะพบว่ามีการเกิดจุดตัดระหว่างค่าความสูญเสียฝึกอบรม (Training Loss) และ
ค่าความสูญเสียในการตรวจสอบ (Validation Loss) เมื่อท าการสอนแบบจ าลองไปจนถึงรอบที่ 1 
อีพ็อค (Epoch) โดยพบว่าค่าความสูญเสียฝึกอบรม (Training Loss) มีแนวโน้มที่ลดลงแต่ค่าความ
สูญเสียในการตรวจสอบ (Validation Loss) ค่อนข้างแกว่ง ซึ่งเป็นการเกิดปัญหาการ Overfitting  
ดังภาพที่ 4.1 (ข) ซึ่งถ้าต้องการแก้ปัญหา Overfitting อาจต้องใช้การปรับ Dropout ในการช่วย
ปรับปรุงต่อไป 

 
ภาพที่ 4.1 (ก) ค่าความแม่นย าในการฝึกอบรม (Training Accuracy) และค่าความแม่นย าในการ 
ตรวจสอบ (Validation Accuracy) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ Imbalanced Data 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ภาพที่ 4.1 (ข) ค่าความสูญเสียในการฝึกอบรม (Training Loss) และค่าความสูญเสียในการ
ตรวจสอบ (Validation Loss) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ Imbalanced Data 
 

เมื่อท าการดูผลจากเมทริกซ์ความสับสน (Confusion Matrix) ค่าที่ถูกท านายถูกมากที่สุดคือค่าที่ติด
ฉลาก ทิศทางบวกได้คะแนนรวม 3,911 แถว จากชุดข้อมูลทดสอบ 9,076 แถว 
 

 
ภาพที่ 4.2 เมทริกซ์ความสับสน (Confusion Matrix) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ Imbalanced 
Data 
 

เมื่อท าการดูผลจากรายงานการจัดหมวดหมู่ (Classification Report) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ 
Imbalanced Data มีค่าความแม่นย า (Accuracy) เท่ากับ 95.98% ค่าความเที่ยง (Precision) 
เท่ากับ 96.02% ค่าความไวและค่าระลึก (Recall) เท่ากับ 95.98% ค่าเอฟวัน (F1-Score) เท่ากับ 
95.99% 
 
 

ตารางที่ 4.1 ตารางรายงานการจัดหมวดหมู่ (Classification Report) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ 
Imbalanced Data 
 Precision Recall F1-Score Support 
Neg 0.9788 0.9573 0.9679 1687 
Pos 0.9729 0.9569 0.9648 4087 
Neu 0.9351 0.9646 0.9496 3302 
     
Accuracy   0.9598 9076 
Macro avg 0.9623 0.9596 0.9608 9076 
Weighted avg 0.9602 0.9598 0.9599 9076 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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       2) แบบจ าลองหน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit) ที่มีข้อมูลหัวข่าวไม่สมดุล 
(Imbalanced Data) โดยหลังจากที่ท าการสอนแบบจ าลองพบว่ามีการเกิดจุดตัดระหว่างค่าความ
แม่นย าฝึกอบรม (Training Accuracy) และค่าความแม่นย าในการตรวจสอบ (Validation 
Accuracy) เมื่อท าการสอนแบบจ าลองไปจนถึงรอบที่ 0 อีพ็อค (Epoch) นอกจากนี้ค่าความแม่นย ามี
แนวโน้มที่สูงขึ้นทั้งการฝึกอบรม (Train) และ การตรวจสอบ (Accuracy) แต่ความแม่นย าการ
ฝึกอบรมเริ่มนิ่งในรอบท่ี 20 ตามภาพท่ี 4.3 (ก)  
        ในภาพถัดไปจะพบว่ามีการเกิดจุดตัดระหว่างค่าความสูญเสียฝึกอบรม (Training Loss) และ
ค่าความสูญเสียในการตรวจสอบ (Validation Loss) เมื่อท าการสอนแบบจ าลองไปจนถึงรอบที่ 1 
อีพ็อค (Epoch) โดยพบว่าค่าความสูญเสียฝึกอบรม (Training Loss) มีแนวโน้มที่ลดลงแต่ค่าความ
สูญเสียในการตรวจสอบ (Validation Loss) ค่อนข้างแกว่ง ซึ่งเป็นการเกิดปัญหาการ Overfitting  
ดังภาพที่ 4.3 (ข) ซึ่งถ้าต้องการแก้ปัญหา Overfitting อาจต้องใช้การปรับ Dropout ในการช่วย
ปรับปรุงต่อไป 
 

 
ภาพที่ 4.3 (ก) ค่าความแม่นย าในการฝึกอบรม (Training Accuracy) และค่าความแม่นย าในการ
ตรวจสอบ (Validation Accuracy) ของแบบจ าลอง GRU แบบ Imbalanced Data 
 

 

ภาพที่ 4.3 (ข) ค่าความสูญเสียในการฝึกอบรม (Training Loss) และค่าความสูญเสียในการ
ตรวจสอบ (Validation Loss) ของแบบจ าลอง GRU แบบ Imbalanced Data 
 

เมื่อท าการดูผลจากเมทริกซ์ความสับสน (Confusion Matrix) ค่าที่ถูกท านายถูกมากที่สุดคือ ทิศ
ทางบวกได้คะแนนรวม 3,942 แถว จากชุดข้อมูลทดสอบ 9,076 แถว 
 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ภาพที่ 4.4 เมทริกซ์ความสับสน (Confusion Matrix) ของแบบจ าลอง GRU แบบ Imbalanced 
Data 
 
เมื่อท าการดูผลจากรายงานการจัดหมวดหมู่ (Classification Report) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ 
Imbalanced Data มีค่าความแม่นย า (Accuracy) เท่ากับ 95.79% ค่าความเที่ยง (Precision) 
เท่ากับ 95.67% ค่าความไวและค่าระลึก (Recall) เท่ากับ 95.77% ค่าเอฟวัน (F1-Score) เท่ากับ 
95.72% 
 
ตารางที่ 4.2 ตารางรายงานการจัดหมวดหมู่ (Classification Report) ของแบบจ าลอง GRU แบบ 
Imbalanced Data 
 Precision Recall F1-Score Support 
Neg 0.9552 0.9597 0.9574 1687 
Pos 0.9678 0.9645 0.9662 4087 
Neu 0.9471 0.9488 0.9480 3302 
     
Accuracy   0.9579 9076 
Macro avg 0.9567 0.9577 0.9572 9076 
Weighted avg 0.9579 0.9579 0.9579 9076 
 
 

       3) แบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term Memory) ที่มีข้อมูลหัว
ข่าวสมดุล (Balanced Data) โดยหลังจากที่ท าการสอนแบบจ าลองพบว่ามีการเกิดจุดตัดระหว่างค่า
ความแม่นย าฝึกอบรม (Training Accuracy) และค่าความแม่นย าในการตรวจสอบ (Validation 
Accuracy) เมื่อท าการสอนแบบจ าลองไปจนถึงรอบที่ 1 อีพ็อค (Epoch) นอกจากนี้ค่าความแม่นย ามี
แนวโน้มที่สูงขึ้นทั้งการฝึกอบรม (Train) และ การตรวจสอบ (Accuracy) แต่ความแม่นย าการ
ฝึกอบรมเริ่มนิ่งในรอบที่ 20 ตามภาพท่ี 4.5 (ก)  
        ในภาพถัดไปจะพบว่ามีการเกิดจุดตัดระหว่างค่าความสูญเสียฝึกอบรม (Training Loss) และ
ค่าความสูญเสียในการตรวจสอบ (Validation Loss) เมื่อท าการสอนแบบจ าลองไปจนถึงรอบที่ 1 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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อีพ็อค (Epoch) โดยพบว่าค่าความสูญเสียฝึกอบรม (Training Loss) มีแนวโน้มที่ลดลงแต่ค่าความ
สูญเสียในการตรวจสอบ (Validation Loss) ค่อนข้างแกว่ง ซึ่งเป็นการเกิดปัญหาการ Overfitting  
ดังภาพที่ 4.5 (ข) ซึ่งถ้าต้องการแก้ปัญหา Overfitting อาจต้องใช้การปรับ Dropout ในการช่วย
ปรับปรุงต่อไป 
 

ภาพที่ 4.5 (ก) ค่าความแม่นย าในการฝึกอบรม (Training Accuracy) และค่าความแม่นย าในการ
ตรวจสอบ (Validation Accuracy) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ Balanced Data 
 

 
ภาพที่ 4.5 (ข) ค่าความสูญเสียในการฝึกอบรม (Training Loss) และค่าความสูญเสียในการ
ตรวจสอบ (Validation Loss) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ Balanced Data 
 

เมื่อท าการดูผลจากเมทริกซ์ความสับสน (Confusion Matrix) ค่าที่ถูกท านายถูกมากที่สุดคือ ทิศ
ทางบวกได้คะแนนรวม 2,777 แถว จากชุดข้อมูลทดสอบ 8,528 แถว 
 

 
ภาพที่ 4.6 เมทริกซ์ความสับสน (Confusion Matrix) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ Balanced Data 
 

เมื่อท าการดูผลจากรายงานการจัดหมวดหมู่ (Classification Report) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ 
Imbalanced Data มีค่าความแม่นย า (Accuracy) เท่ากับ 95.99% ค่าความเที่ยง (Precision) 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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เท่ากับ 96.00% ค่าความไวและค่าระลึก (Recall) เท่ากับ 95.99% ค่าเอฟวัน (F1-Score) เท่ากับ 
95.99% 
 

ตารางที่ 4.3 ตารางรายงานการจัดหมวดหมู่ (Classification Report) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ 
Balanced Data 
 Precision Recall F1-Score Support 
Neg 0.9460 0.9613 0.9536 2843 
Pos 0.9530 0.9413 0.9471 2843 
Neu 0.9809 0.9771 0.9790 2842 
     
Accuracy   0.9599 8528 
Macro avg 0.9600 0.9599 0.9599 8528 
Weighted avg 0.9600 0.9599 0.9599 8528 
 

       4) แบบจ าลองหน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit) (Long Short-Term 
Memory) ที่มีข้อมูลหัวข่าวสมดุล (Balanced Data) โดยหลังจากที่ท าการสอนแบบจ าลองพบว่ามี
การเกิดจุดตัดระหว่างค่าความแม่นย าฝึกอบรม (Training Accuracy) และค่าความแม่นย าในการ
ตรวจสอบ (Validation Accuracy) เมื่อท าการสอนแบบจ าลองไปจนถึงรอบที่ 1 อีพ็อค (Epoch) 
นอกจากนี้ค่าความแม่นย ามีแนวโน้มที่สูงขึ้นทั้งการฝึกอบรม (Train) และ การตรวจสอบ (Accuracy) 
แต่ความแม่นย าการฝึกอบรมเริ่มนิ่งในรอบที่ 10 ตามภาพท่ี 4.7 (ก)  
        ในภาพถัดไปจะพบว่ามีการเกิดจุดตัดระหว่างค่าความสูญเสียฝึกอบรม (Training Loss) และ
ค่าความสูญเสียในการตรวจสอบ (Validation Loss) เมื่อท าการสอนแบบจ าลองไปจนถึงรอบที่ 1 
อีพ็อค (Epoch) โดยพบว่าค่าความสูญเสียฝึกอบรม (Training Loss) มีแนวโน้มที่ลดลงแต่ค่าความ
สูญเสียในการตรวจสอบ (Validation Loss) ค่อนข้างแกว่ง ซึ่งเป็นการเกิดปัญหาการ Overfitting  
ดังภาพที่ 4.7 (ข) ซึ่งถ้าต้องการแก้ปัญหา Overfitting อาจต้องใช้การปรับ Dropout ในการช่วย
ปรับปรุงต่อไป 
 

 
ภาพที่ 4.7 (ก) ค่าความแม่นย าในการฝึกอบรม (Training Accuracy) และค่าความแม่นย าในการ 
ตรวจสอบ (Validation Accuracy) ของแบบจ าลอง GRU แบบ Balanced Data 
 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ภาพที่ 4.7 (ข) ค่าความสูญเสียในการฝึกอบรม (Training Loss) และค่าความสูญเสียในการ
ตรวจสอบ (Validation Loss) ของแบบจ าลอง GRU แบบ Balanced Data 
 

เมื่อท าการดูผลจากเมทริกซ์ความสับสน (Confusion Matrix) ค่าที่ถูกท านายถูกมากที่สุดคือ ทิศ
ทางบวกได้คะแนนรวม 2,781 แถว จากชุดข้อมูลทดสอบ 8,528 แถว 
 

 
ภาพที่ 4.8 เมทริกซ์ความสับสน (Confusion Matrix) ของแบบจ าลอง GRU แบบ Balanced Data 
 
เมื่อท าการดูผลจากรายงานการจัดหมวดหมู่ (Classification Report) ของแบบจ าลอง LSTM แบบ 
Imbalanced Data มีค่าความแม่นย า (Accuracy) เท่ากับ 95.70% ค่าความเที่ยง (Precision) 
เท่ากับ 95.69% ค่าความไวและค่าระลึก (Recall) เท่ากับ 95.70% ค่าเอฟวัน (F1-Score) เท่ากับ 
95.69% 
 

ตารางที่ 4.4 ตารางรายงานการจัดหมวดหมู่ (Classification Report) ของแบบจ าลอง GRU แบบ 
Balanced Data 
 Precision Recall F1-Score Support 
Neg 0.9479 0.9603 0.9540 2843 
Pos 0.9697 0.9782 0.9739 2843 
Neu 0.9532 0.9324 0.9427 2842 
     
Accuracy   0.9570 8528 
Macro avg 0.9569 0.9570 0.9569 8528 
Weighted avg 0.9569 0.9570 0.9569 8528 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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4.2 การทดสอบการใช้งานบนเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่าย 
       ท าการทดสอบประสิทธิภาพการใช้งานแบบจ าลอง (Model) โดยการคัดเลือกแบบจ าลองที่ดี
ที่สุดในแต่ละแบบจ าลอง (Model) ซึ่งท าการเลือกแบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น 
(Long Short-Term Memory) ที่มีข้อมูลหัวข่าวสมดุล (Balanced Data) และแบบจ าลองหน่วย
เวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit) ที่มีข้อมูลหัวข่าวไม่สมดุล (Imbalanced Data) มา
ใช้ในการทดสอบการใช้งานบนเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่าย โดยวิธีการท าการใช้งานเพ่ือทดสอบคือ 
สามารถท าการเข้าสู่ URL นี้ https://ninety-kings-kiss.loca.lt ส าหรับแบบจ าลองหน่วยความจ า
ระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term Memory) ที่มีข้อมูลหัวข่าวสมดุล (Balanced Data) หรือ
ท าการเข้าสู่ URL นี้ https://tough-kiwis-brake.loca.lt ส าหรับแบบจ าลองหน่วยเวียนกลับแบบมี
ประตู (Gate Recurrent Unit) หลังจากนั้นระบุ External Link และท าการกรอกหรือคัดลอกและ
วางหัวข้อข่าวที่ต้องท านายลงบนกล่องข้อความ (textbox) ที่ชื่อว่า New of Stock และท าการกดปุ่ม 
Predict เพ่ือเริ่มท าการท านาย ระบบจะแสดงผลการท านายว่ามีทิศทางเป็นบวก (positive) ทิศทาง
เป็นลบ (negative) ทิศทางเป็นกลาง (neutral) โดยตัวอย่างค าที่เอามาใช้ในการทดสอบแบบจ าลอง
หน่ วยความจ าระยะยาว -ระยะสั้ น  (Long Short-Term Memory) ที่ มี ข้ อมูลหั วข่ าวสมดุ ล 
(Balanced Data) คือค าว่า “ชัยยศ” โฟกัสหุ้นแบงก์ คาดผลประกอบการ Q1 โตแกร่ง ซึ่งผลการ
ท านายที่ได้จากเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่าย ได้ผลออกมาเป็นเชิงบวก (positive) ดังที่แสดงในภาพที่ 
4.8 ซ่ึงมีผลตรงตามกับการติดฉลากข้อมูลที่ติดฉลากเป็นเชิงบวก 
 

 
ภาพที่ 4.9 หน้าจอการใช้งานเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่ายจากแบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-

ระยะสั้น (Long Short-Term Memory) ที่มีข้อมูลหัวข่าวสมดุล (Balanced Data) 
 

ท าการทดสอบแบบจ าลองหน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit) ที่มีข้อมูลหัวข่าวไม่
สมดุล (Imbalanced Data) คือค าว่า “ชัยยศ” โฟกัสหุ้นแบงก์ คาดผลประกอบการ Q1 โตแกร่ง ซึ่ง
ผลการท านายที่ได้จากเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่าย ได้ผลออกมาเป็นเชิงบวก (neutral) ดังที่แสดงใน
ภาพที่ 4.10 ซึ่งไม่ตรงตามกับการติดฉลากข้อมูลที่ติดฉลากเป็นเชิงบวก 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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https://tough-kiwis-brake.loca.lt/
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ภาพที่ 4.10 หน้าจอการใช้งานเว็บแอปพลิเคชันอย่างง่ายจากแบบจ าลองหน่วยเวียนกลับแบบมีประตู 

(Gate Recurrent Unit) ที่มีข้อมูลหัวข่าวไม่สมดุล (Imbalanced Data) 
 

จากตัวอย่างดังกล่าวได้มีการมีการท าการทดสอบเพ่ิมเติมโดยที่ท าการคัดชุดข้อมูลตั้งแต่วันที่ 1 
มกราคม พ.ศ. 2567 ถึง วันที่ 30 เมษายน พ.ศ. 2567 จ านวน 100 ประโยคมาท าการทดสอบกับ
แอปพลิเคชันอย่างง่ายซึ่งปรากฏว่าแบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term 
Memory) ที่มีข้อมูลหัวข่าวสมดุล (Balanced Data) ตอบได้ตรงกับข้อมูลที่ท าการติดฉลากข้อมูล
เป็นจ านวน 52 ประโยคจาก 100 ประโยค ส่วนแบบจ าลองหน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate 
Recurrent Unit) ที่มีข้อมูลหัวข่าวไม่สมดุล (Imbalanced Data) ตอบได้ตรงกับข้อมูลที่ท าการติด
ฉลากข้อมูลเป็นจ านวน 47 ประโยคจาก 100 ประโยค ดังตารางที่ 4.5 ซึ่งจะเห็นได้ว่าแบบจ าลอง
หน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term Memory) ที่มีข้อมูลหัวข่าวสมดุล 
(Balanced Data) ยังคงสามารถท านายได้ดีในข้อมูลที่ไม่เคยถูกน าไปเรียนรู้ ซึ่งผลสอดคล้องกับผล
การทดสอบประสิทธิภาพที่ได้จากตารางรายงานการจัดหมวดหมู่ (Classification Report) 
 

ตารางที่ 4.5 ตารางผลการทดสอบผ่านทางเว็บแอปพลิเคชัน เปรียบเทียบระหว่างแบบจ าลอง LSTM 
แบบ Balanced Data และ แบบจ าลอง GRU แบบ Imbalanced Data 

title Labeled LSTM GRU 
CREDIT 3 เซียน(ไร้)เครดิต.!? neu pos neu 
SCBX ปิดดลีซื้อธุรกิจ “Home Credit Vietnam” 100% บุกสินเชื่อราย
ย่อยเวียดนาม pos pos pos 
สื่อนอกตีข่าว! “เอสซีบี เอกซ์” จอ่ปิดดีลซื้อ Home Credit เวียดนาม 
มูลค่า 900 ล้านดอลลาร ์ neu neg pos 
CREDIT เดินหน้าขยาย “พอร์ตสนิเช่ือ” ตั้งเป้าโตปีละ 30% pos pos pos 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ตารางที่ 4.5 (ต่อ) ตารางผลการทดสอบผ่านทางเว็บแอปพลิเคชัน เปรียบเทียบระหว่างแบบจ าลอง 
LSTM แบบ Balanced Data และ แบบจ าลอง GRU แบบ Imbalanced Data 

title Labeled LSTM GRU 
CREDIT โผล่บิ๊กล็อต 420 ล้านบาท ราคาเฉลีย่ 28 บ. ต่ ากว่ากระดาน neu pos pos 
CREDIT ดีดบวก 5% รับก าไรปี 66 แตะ 3.5 พันล้านบาท “ออลไทม์ไฮ” pos pos neg 
CREDIT ปิดเทรดวันแรก 27.50 บาท ต่ าจอง 5% ซื้อขาย 867 ล้าน neu pos neu 
“เมย์แบงก”์ ร่วมแสดงความยินดี CREDIT เข้าเทรดวันแรก pos pos pos 
CREDIT เปิดเทรดวันแรก 27.50 บ. ต่ าจอง 5% มูลค่าซื้อขาย 209 ล้าน neu pos pos 
CREDIT ลุ้นระทึก! Pre Open 5 นาทีแรก เสมอจอง 29 บาท neu neg neu 
CREDIT เทรดวันแรก! ลุ้นวิ่งเหนือจอง 29 บาท ระดมทุนขยายพอรต์สินเช่ือ pos pos pos 
CREDIT ปลื้ม! กระแสตอบรับ IPO ดี จ่อเทรด SET 9 ก.พ.นี้ pos pos pos 
CREDIT เคาะราคาไอพีโอ 29 บ. “สถาบัน” จองซื้อ 31 ม.ค.-2 ก.พ. พร้อมเท
รด 9 ก.พ. 67 neu pos pos 
CREDIT ปลื้มรายย่อยตอบรับ IPO ล้นหลาม เชื่อมั่นธุรกิจมั่นคง pos neg neu 
CREDIT เนื้อหอม! สถาบันไทย-ตปท.แห่ลงทุน สะท้อนเช่ือมั่นธุรกิจโตมั่นคง pos pos pos 
CREDIT ตั้ง 3 โบรกใหญ่นั่ง “ลีดอันเดอร์ไรท์” เปิดจองซื้อไอพีโอ 23-26 ม.ค.
นี ้ neu neg pos 
CREDIT เคาะช่วงราคาไอพีโอ 28-29 บาท เปิดจองซื้อ 23-26 ม.ค. ก่อนลงเท
รด 9 ก.พ.นี ้ neu neg pos 
CREDIT ลุยโรดโชว์ 22 ม.ค.นี้ บันทึกประวัติศาสตร์ IPO แบงก์รอบ 10 ปี pos pos neu 
CREDIT ลุยโรดโชว์ ม.ค.นี้ เดินหน้าขายไอพีโอ 347 ล้านหุ้น neu pos pos 
“ลิเบอเรเตอร์” เปดิบริการพอร์ต “Credit balance” พร้อมเทรดแล้ววันนี้! pos pos pos 
BAY ปิดดลีซื้อ “Home Credit” 75% ลุยสินเช่ืออินโดนีเซยี pos pos pos 
KBANK ไม่ปฏิเสธซื้อ “Home Credit Vietnam” ย้ าเจตนารมณล์งทุน 
“เวียดนาม” ต่อเนื่อง neu pos pos 
สื่อนอกตีข่าว KBANK ทุ่ม 3.5 หมืน่ล้าน จ่อซื้อกิจการ “Home Credit 
Vietnam” neu pos neu 
BAY ปิดดลีซื้อ “Home Credit” 75% ลุยสินเช่ือฟิลิปปินส ์ pos pos pos 
KBANK ตั้งส ารอง Q1 เพิ่มกันเบี้ยวหนี้ โบรกช้ี “credit cost” สูงเสีย่ง
กระทบก าไร neg pos pos 

“กอบศักดิ์” ช้ี “Credit Suisse” ไม่ลม้ เหตุแบงกส์ าคัญยุโรป pos pos neu 
BAY ทุ่ม 1.8 หมื่นล้าน เข้าซื้อหุ้น 75% “Home Credit” อินโดนีเซีย-
ฟิลิปปินส ์ pos pos pos 

AFIN จับมือ “มูนช็อต-ซันเทค” รกุแพลตฟอร์มเทรด Carbon Credit pos pos pos 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ตารางที่ 4.5 (ต่อ) ตารางผลการทดสอบผ่านทางเว็บแอปพลิเคชัน เปรียบเทียบระหว่างแบบจ าลอง 
LSTM แบบ Balanced Data และ แบบจ าลอง GRU แบบ Imbalanced Data 

title Labeled LSTM GRU 
PSL กู้เงิน “Crédit Agricole CIB” 38.35 ล้านเหรียญสหรัฐ ใช้รีไฟแนนซ์ neu neg neu 
TIDLOR ส่งคืนหุ้น BAY-“Siam Asia Credit Access” หลังหมดกรนีชู neu pos pos 
“ทนายพ่อ” ฮึ่ม! เตือน CreditSuisse หยุดร่วมขบวนการ “ณพ” ฉกหุ้น”วินด์
ฯ” ส่วนครอบครัวเร่ขาย neg neg pos 
SCB โชว์นวัตกรรม “Credit Scoring” หนุนเอสเอม็อีเติบโตไปกับแม่มณ ี pos pos neu 

SCB WEALTH เปดิสถติิ 10 ปี “หุ้นสหรัฐ” โตเฉลี่ย 15% แนะลงทุนระยะยาว pos pos pos 
“ก.ล.ต.” เปิดเฮยีริ่งเกณฑ์เผยข้อมูลผู้ให้บริการ “คราวด์ฟันดิง” หวังคุ้มครอง
นักลงทุน neu neg pos 
KBANK CG เจดิจรสั.!? neu pos neu 
AEONTS คณุภาพสินทรัพย์ดีขึ้น pos pos neu 
KKPS แนะซื้อ SCB เคาะเป้า 128 บ. ชูหุ้นท็อปพิก-ปันผลสูง หลังกวาดก าไร 
Q1 แตะ 1.13 หมื่นลบ. pos pos pos 
KBANK วิ่งคึก! 3% โบรกอัพเป้า 152 บ. รับก าไรโตเกินคาด-ตั้งส ารองลด พ่วง
กัลฟ์เข้าถือ pos pos pos 
KTB บวก 3% หลังโชว์ก าไร Q1 แตะ 1.1 หมื่นล้าน-NPL ลดลง โบรกเคาะเป้า 
22 บาท pos pos pos 
AEONTS ‘ต้นทุน – คณุภาพหนี’้ กดดัน neg pos neu 
Q1/67 กลุ่มแบงก์ฟันก าไร 5.7 หมื่นล้าน! pos pos pos 
“เอสซีบีเอกซ์” ไร้ปัญหา ITD ตั้งส ารองไว้แล้ว! โชว์จุดแข็งปันผลสงู pos pos pos 
3 หุ้นไฟแนนซ์ เทียบฟอร์มลดดอกเบี้ย.! neu pos pos 
โบรกแนะซื้อ TIDLOR เป้า 25 บาท อัพไซด์ 11% ท็อปพิกกลุ่มไฟแนนซ์ pos pos pos 
โบรกแนะ “ซื้อ” SCB เป้า 118 บ. หลังจ่อปิดดลีซื้อ “โฮมเครดิต เวยีดนาม” 
หนุนสร้างก าไรแกร่ง pos neg pos 
SCBAM เปิดตัวกองทุน SCBMONEY เสนอขาย 16-27 ก.พ. 67 neu pos pos 
KBANK เคาะเป้าปี 67 สินเช่ือโต 5% คุม NLP ต่ ากว่า 3.25% pos neg neu 
ข่าวดีในข่าวร้ายของกลุ่มทิสโก ้ neu pos pos 
KBANK ก าไรเป็นท่ีหนึ่ง pos pos neu 
กลุ่ม “แบงก”์ ปี 66 โชว์ก าไร 2.3 แสนลบ.! SCB โกย 4.3 หมื่นล้านบาท pos pos pos 
KKPS อัพเป้า SCB ใหม่ 128 บาท มองบวกคุณภาพสินทรัพย์-ปันผลสูง pos pos pos 
KKPS เชียร์ “ซื้อ” TTB อัพก าไรปี 67-68 ขึ้น 22% พ่วงเป้าใหม่ 1.90 บาท pos pos pos 
KTB รูด 13% เซ่นไตรมาส 4 ก าไรต่ าคาด! ตั้งส ารองสูง 1.3 หมื่นลา้นบาท neg pos pos 
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ตารางที่ 4.5 (ต่อ) ตารางผลการทดสอบผ่านทางเว็บแอปพลิเคชัน เปรียบเทียบระหว่างแบบจ าลอง 
LSTM แบบ Balanced Data และ แบบจ าลอง GRU แบบ Imbalanced Data 

title Labeled LSTM GRU 
KKP ร่วง 4% เซ่นก าไรปี 66 หดตวัเหลือ 5.4 พันล้าน หลังขาดทุนขายรถยึด-
ค่าฟีลด neg neg pos 
จับตา KKP ร่วง! เซ่นขาดทุนขายรถยึด-ค่าฟีลด กดก าไรปี 66 หด 28% เหลือ 
5.4 พันล้าน neg pos pos 
KTC โชว์ก าไรปี 66 แตะ 7.3 พันล้าน รับพอร์ตบัตรเครดิต-สินเชื่อบุคคลโต pos pos pos 

KBANK โชว์ก าไรปี 66 โต 18% แตะ 4.2 หมื่นล้าน รับรายได้ค่าฟี-พอร์ตลงทุน pos pos neg 
‘เคทีซี ดิจิทัล’ บัตรรูดปรื๊ดสุดล้ า neu pos neu 
3 หุ้น “กลุ่มไฟแนนซ์” ตัวท็อป! โบรกอัพค าแนะน า “ซื้อ” พ่วงเป้าใหม่ pos pos pos 
“โกลด์แมน แซคส์” หั่นราคาเป้า 5 แบงก์! BBL เจอหนักสุดเหลือ 164 บาท neg pos pos 
5 แบงก์ร่วง! เซ่นปัจจัยลบ “โกลดแ์มน แซคส์” หั่นราคาเป้า neg pos pos 
โบรกคัด 11 หุ้นเด่น พื้นฐานดี ลุ้นก าไร Q4 ฟื้นตัว pos pos neu 
SCBAM ดีเดย์ขาย “SCBDBOND” ตราสารหนี้คณุภาพเชิงรุก การนัตี
ผลตอบแทนเด่น pos pos neu 
KTC ลูกเล่นดิจิทลั.! neu pos neu 
โบรกมองเศรษฐกิจปี 67 โต 3.4% แนะลงทุน BBL-KBANK รับปนัผลเด่น pos pos pos 
KBANK คาดกรอบ “เงินบาท” สปัดาห์หน้า 32.70-33.70 จับตาประชุม BOJ-
ฟันด์โฟลว ์ neu pos neu 
แย้ม 5 หุ้น โบรกคาด Q1 ก าไรแกร่ง ชู SISB โตกว่าเท่าตัว pos pos pos 
KBANK ช้ีกรอบ “เงินบาท” สัปดาห์หน้า 34-34.50 บ. จับตาฟันด์โฟลว์-ตัวเลข
ศก.สหรัฐ neu pos pos 
KTB ปรับขึ้นดอกเบี้ยเงินฝาก-เงินกู้ มีผลวันน้ี neu neg neu 
6 หุ้น SET50 แกร่งกว่าตลาด! สวน SET รูดหนัก 26 จุด pos pos pos 
KBANK เตือนอัพเดท “เคพลสั” เพิ่ม 2 ฟีเจอร์ใหม่ ป้องกันภัยไซเบอร์ neu pos pos 
6 หุ้น SET50 แกร่งกว่าตลาด! สวน SET รูดหนัก 26 จุด pos pos pos 
SET ผันผวนสูงและยากท่ีจะฟื้นตวัแรง neg neg neu 
SCB CIO ช้ีวิกฤต “เอสวีบี” ปิดกจิการ มอง “เฟด” ชะลอข้ึนดอกเบี้ย แนะ
ทยอยสะสมพันธบัตร neu neg pos 
SCB Financial Markets คาดกรอบเงินบาทวันนี้ 34.55-34.85 บ./ดอลลาร ์ neu pos pos 
SET สัปดาห์นี้ “รีบาวด์” จับตาเงินเฟ้อสหรัฐ-ผลประชุม ECB ชู BE8-GULF-
SCB หุ้นเด่น pos pos pos 
6 หุ้น SET50 แกร่งกว่าตลาด! สวน SET รูดหนัก 26 จุด pos pos pos 
“ชัยยศ” โฟกัสหุ้นแบงก์ คาดผลประกอบการ Q1 โตแกร่ง pos pos neu 
โบรกแนะเทรดดิ้ง 17 หุ้น Domestic รับ SET เข้าโหมดฟื้นตัว pos pos pos เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ตารางที่ 4.5 (ต่อ) ตารางผลการทดสอบผ่านทางเว็บแอปพลิเคชัน เปรียบเทียบระหว่างแบบจ าลอง 
LSTM แบบ Balanced Data และ แบบจ าลอง GRU แบบ Imbalanced Data 

title Labeled LSTM GRU 
KBANK ขึ้นดอกเบีย้ “ฝาก-กู”้ ดีเดย์ 13 เม.ย.นี ้ neu pos pos 
“ชัยยศ” โฟกัสหุ้นแบงก์ คาดผลประกอบการ Q1 โตแกร่ง pos pos neu 
โบรกแนะเทรดดิ้ง 17 หุ้น Domestic รับ SET เข้าโหมดฟื้นตัว pos pos pos 
“ชัยยศ” โฟกัสหุ้นแบงก์ คาดผลประกอบการ Q1 โตแกร่ง pos pos neu 
โบรกแนะเทรดดิ้ง 17 หุ้น Domestic รับ SET เข้าโหมดฟื้นตัว pos pos pos 
TTB ร่วง 3% รับ XD วันแรก ปันผล 0.0530 บาท neg pos pos 
ระวังหุ้นแบงก์ขายท าก าไร neu pos pos 
“กรภัทร” มอง SET พักฐาน แนะจับตา “ตัวเลขเงินเฟ้อสหรัฐ” คืนนี้! neu pos pos 
ระวังหุ้นแบงก์ขายท าก าไร neu pos pos 
KTB แจ้งปรับปรุงระบบ “NDID” แอป “Krungthai NEXT” 13-15 ม.ค.นี้ neu neg neu 
ระวังหุ้นแบงก์ขายท าก าไร neu pos pos 
BBL ขึ้นดอกเบี้ยกู้ 0.05-0.20% พร้อมเงินฝาก 0.05-0.30% มีผลวันน้ี neu neg neu 
“สุเชษฐ”์ แนะหุ้นแบงก์น่าเก็บ! ท็อปพิก BBL pos pos neu 
14 หุ้น SET50 สุดแกร่ง! ก าไรโต 3 ปีติด อัพไซด์เกิน 10% pos pos pos 
KBANK ช้ีกรอบ “เงินบาท” สัปดาห์หน้า 34.50-35.20 บ. จับตาฟันด์โฟลว์-เงิน
เฟ้อสหรัฐ neu pos pos 
“กสิกรไทย” ช้ีกรอบบาทสัปดาหห์น้า 33.20-34.00 บ. รอดูเงินเฟ้อสหรัฐฯ-
ฟันด์โฟลว์-ตัวเลขศก. neu neg pos 
KTB โดดเด่นด้าน Digital Platform pos pos neu 
PLANB วิ่งแรง 6% โบรกแนะลงทุน ช้ีรายได้ Q4 แกร่ง-กองทุนบัวหลวงซื้อหุ้น
เพิ่ม pos pos neg 
บอร์ด KTB ตั้ง “จ าเริญ โพธิยอด” นั่ง 3 เก้าอี้กรรมการ มีผลทันท ี neu pos pos 
SCB CIO ส่ง “กองทุนตราสารหนีเ้ทอมฟันด์” เจาะกลุ่มลูกค้าเวลธ์ ชูดอกเบี้ย 
1.75% pos pos pos 
“เงินบาท” วันน้ีเปิดตลาด 33.53 บ. นักลงทุนจับตาเงินเฟ้อสหรัฐฯพรุ่งนี้ neu pos pos 
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บทท่ี 5  

สรุปผลการวิจัยและข้อเสนอแนะ  
 

5.1 สรปุผลการวิจัย 
       จากงานวิจัยการค้นคว้านี้ ได้ท าการรวบรวมข้อมูลข้อความข่าวของหุ้นในหมวดหมู่กลุ่ม
อุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน(ธนาคาร)ในแต่ละวัน ท าการเรียนรู้จากข้อมูลฝึกสอน (training dataset) 
จ านวนร้อยละ 80 ของข้อมูลทั้งหมด ข้อมูลตรวจสอบ (validation dataset) จ านวนร้อยละ 15 ของ
ข้อมูลในส่วนฝึกสอน (training dataset) และข้อมูลทดสอบ (test dataset) จ านวนร้อยละ 20 ของ
ข้อมูลทั้งหมด โดยใช้แบบจ าลองการจ าแนก (Classification model) ทั้งหมด 2 แบบจ าลองคือ 
Long Short Term Memory (LSTM), Gated Recurrent Unit (GRU) แต่ท าการทดสอบทั้งหมด 4 
รูปแบบคือ แบบที่ 1 แบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term Memory) ที่
มีข้อมูลหัวข่าวไม่สมดุล (Imbalanced Data) แบบที่ 2 แบบจ าลองหน่วยเวียนกลับแบบมีประตู 
(Gate Recurrent Unit) ที่มีข้อมูลหัวข่าวไม่สมดุล (Imbalanced Data) แบบที่  3 แบบจ าลอง
หน่ วยความจ าระยะยาว -ระยะสั้ น  (Long Short-Term Memory) ที่ มี ข้ อมูลหั วข่ าวสมดุ ล 
(Balanced Data) และ แบบที่ 4 แบบจ าลองหน่วยเวียนกลับแบบมีประตู (Gate Recurrent Unit) 
ที่มีข้อมูลหัวข่าวสมดุล (Balanced Data) จากผลการทดสอบพบว่าตัวแบบที่มีค่าความแม่นย า 
(Accuracy) สูงสุด คือ แบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term Memory) 
ที่มีข้อมูลหัวข่าวสมดุล (Balanced Data) ซึ่งค่าความแม่นย า (Accuracy) เท่ากับ 95.99% ค่าความ
เที่ยง (Precision) เท่ากับ 96.00% ค่าความไวและค่าระลึก (Recall) เท่ากับ 95.99% ค่าเอฟวัน 
(F1) เท่ากับ 95.99% โดยการที่แบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term 
Memory) ให้ประสิทธิภาพในการท านายที่ดีกว่า เนื่องจากแบบจ าลอง (Model) นี้ถูกออกแบบมา
ส าหรับท าการประมวลผลข้อมูลที่เป็นล าดับ (Sequence) และมีหน่วยความจ าเป็นของตนเอง ซึ่งท า
ให้สามารถที่จะจดจ าข้อความที่อยู่ข้างเคียงที่ประมวลผลมาก่อนหน้าและน ามาใช้ประมวลผลต่อในค า
ถัดไป ประกอบกับลักษณะข้อมูลที่ต้องท าการรู้จ าเป็นข้อความที่เป็นประโยค จึงส่งผลให้แบบจ าลอง
หน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term Memory) มีประสิทธิภาพสูงกว่าแบบจ าลอง
แบบอ่ืน ดังนั้นจึงสรุปได้ว่า แบบจ าลองหน่วยความจ าระยะยาว-ระยะสั้น (Long Short-Term 
Memory) เหมาะที่สุดที่จะน ามาประยุกต์ใช้ในด้านการท านายหรือวิเคราะห์ความรู้สึกจากข้อความ
ภาษาไทย (Sentiment Analysis) 
        ซึ่งในงานวิจัยการค้นคว้านี้มีข้อจ ากัดคืองานวิจัยนี้จะเป็นการดูในภาพรวมของหุ้นกลุ่ม
อุตสาหกรรมธุรกิจการเงิน (ธนาคาร) ไม่ได้เจาะจงไปในธนาคารใด ธนาคารหนึ่ง 
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5.2 ข้อเสนอแนะ 
 จากที่ท าการทดสอบงานวิจัยการค้นคว้านี้ พบว่ามีข้อเสนอแนะที่สามารถน าไปเป็นประโยชน
ในการพัฒนาต่อไปดังต่อไปนี้คือ 
 1) ควรมีผู้เชี่ยวชาญในแต่ละสายอาชีพมาช่วยในการติดฉลาก (Label) ข้อความ จะช่วยให้
แบบจ าลองมีประสิทธิภาพมากขึ้น 
 2) ควรใช้คอมพิวเตอร์ในการด าเนินการซึ่งอาจมี RAM อยู่ที่ประมาณ 8 GB หรือ 16 GB 
และ CPU ประมาณ AMD Ryzen™ 5 หรือ Intel Core I7 ขึ้นไปเพ่ือให้สามารถรันแบบจ าลองได้
อย่างไม่ติดขัด หรือ สามารถใช้ Google Colab ซึ่งเป็น Service ที่มีคล้าย Google Doc แต่สามารถ
น ามาเขียนโค้ด (Code) และรันโค้ด (Code) ได้บนระบบ Cloud ของ Google 
  

5.3 การศึกษาในอนาคต (Future Study) 
 จากที่ท าการทดสอบงานวิจัยการค้นคว้านี้ สามารถน าวิธีการและผลการทดสอบไปต่อยอดเพ่ือ
พัฒนาเพ่ิมเติมได้ดังต่อไปนี้ 
 1) สามารถน ามาพัฒนาให้สามารถท านายราคาของหุ้นในอนาคตโดยใช้ปัจจัยของข่าวเป็นอีก 1 
องค์ประกอบในการท านายต่อไป 
 2) สามารถน าแนวทางในงานวิจัยนี้ใช้ในการพัฒนาระบบการคัดกรองความคิดเห็นของลูกค้าที่
เป็นเชิงลบ เพ่ือน ามาใช้ปรับปรุงสินค้าหรือบริการ 
 3) สามารถน าแนวทางในงานวิจัยนี้ใช้ในการพัฒนาระบบการติดฉลากข้อมูลแบบอัตโนมัติ 
(Automated data labeling) 
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