
  

การจำแนกแนวโน*มของราคาหุ*นไทยรายวัน 
โดยใช*การวิเคราะห<ความรู*สึกจากข@าว 

CLASSIFICATION OF DAILY THAI STOCK PRICE TREND 

USING NEWS SENTIMENT ANALYSIS 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ณัฐิมา อภินาทเมธี 

NUTTIMA APINARTMAYTEE 
 
 
 
 
 
 
 

 
 

 
การค*นคว*าอิสระนี้เป]นส@วนหนึ่งของการศึกษาตามหลักสูตร 

วิทยาศาสตรมหาบัณฑิต สาขาวิชาวิทยาการข*อมลูและการวิเคราะห< 

ศูนย<วิเคราะห<ข*อมูลดิจิทัลอัจฉริยะพระจอมเกล*าเจ*าลาดกระบัง 

คณะวิทยาศาสตร<สถาบันเทคโนโลยีพระจอมเกล*าเจ*าคุณทหารลาดกระบัง 

พ.ศ. 2567 

KMITL-2024-SC-M-017-042 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 



 

 

CLASSIFICATION OF DAILY THAI STOCK PRICE TREND 

USING NEWS SENTIMENT ANALYSIS 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 
 

NUTTIMA APINARTMAYTEE 
 
 
 
 
 
 
 

 
 
 

AN INDEPENDENT STUDY SUBMITTED IN PARTIAL FULFILLMENT OF THE 

REQUIRENMENT FOR THE DEGREE OF MASTER OF SCIENCE 

IN DATA SCIENCE AND ANALYTICS 

KMITL DIGITAL ANALYTICS AND INTELLIGENCE CENTER SCHOOL OF SCIENCE 

KING MONGKUT’S INSTITUTE OF TECHNOLOGY LADKRABANG  

2024 

KMITL-2024-SC-M-017-042 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 



 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
COPYRIGHT 2024 
SCHOOL OF SCIENCE 
KING MONGKUT’S INSTITUTE OF TECHNOLOGY LADKRABANG 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 



   ก 

 
หัวข%อการค%นคว%าอิสระ   การจำแนกแนวโน+มของราคาหุ+นไทยรายวัน 

โดยใช+การวิเคราะห=ความรู+สกึจากขAาว 

ชื่อนักศึกษา             นางสาวณัฐิมา อภินาทเมธี  

รหัสประจำตัว 64605043  

ปริญญา  วิทยาศาสตรมหาบัณฑิต (วิทยาการข+อมลูและการวิเคราะห=) 

  ศูนย=วิเคราะห=ข+อมลูดิจทิัลอัจฉริยะพระจอมเกล+าลาดกระบัง

พ.ศ. 2567   

อาจารย?ท่ีปรึกษาการค%นคว%าอิสระ ผู+ชAวยศาสตราจารย= ดร.กนกกรรณ= ลี้โรจนาประภา  

 

บทคัดยDอ 

งานวิจัยน้ีมีวัตถุประสงค=ในสร+างโมเดลการจำแนกการความรู+สึกจากหัวข+อขAาวหุ+นไทยรายวัน
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ราคาหุ+นเปoนบวก เปoนลบ และเปoนกลางจากผลตAางของราคาปxดรายวัน  

ผลการวิจัยในขั้นตอนการเตรียมข+อความพบวAา การเก็บข+อความเฉพาะหัวข+อขAาวของหุ+นที่
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Abstract 

This research aims to create a sentiment classification model from daily Thai 

stock news headlines. By comparing 3 scatching formats (A - C) and 2 formats of Thai 

word tokens, PyThaiNLP and DeepCut (I - II), there are 6 experiments. The best text 

preparation format was selected to build a classification model. A performance 

comparison will identify the best algorithm for each stock. Two stocks from the SET50, 

ware randomly selected Quality Houses Public Company Limited (QH) and RATCH 

Group Public Company Limited (RATCH), Daily headline news and stock prices during 

January 2018 to December 2022 ware collected. Headline news was prepared by 

deleting punctuation marks, symbols and numbers, normalizing them, tokenization, 

and feature extractive. Stock price trends are classified as positive, negative or neutral 

based on the difference in daily closing prices. 

The research results during the text preparation phase indicate that collecting 

headlines specifically related to the stocks of interest (A) and using the PyThaiNLP 

tokenizer (I) yielded the highest classification performance based on the default 

parameters of the model. Therefore, the text preparation method that produced the 

best results was selected to be divided into a training dataset (70%) for parameter 

tuning using GridSearchCV, and a test dataset (30%) for evaluating classification 

performance. For the stock of RATCH, the Support Vector Machine (SVM) model 

achieved the highest performance, with an accuracy of 62.50%.  For the stock of QH, 

the Random Forest model achieved the highest performance, with an accuracy of 65%.  

 

Keywords : Sentiment Analysis, News Classification, Quality House (QH), RATCH Group 

(RATCH), Tokenization 
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กิตติกรรมประกาศ 
 

งานวิจัยฉบับน้ีสําเร็จลุลAวงด+วยดีเน่ืองจากความกรุณาและความชAวยเหลืออยAางดีย่ิงจาก ผศ.

ดร.กนกกรรณ= ลี้โรจนาประภา อาจารย=ที่ปรึกษาการค+นความอิสระ ที่ทAานได+เสียสละเวลาอันมีคAาย่ิง 

ในการให+คําปรึกษาการดําเนินงานวิจัย ตลอดจนได+ชAวยตรวจสอบ แก+ไขปõญหา ข+อบกพรAองตAางๆ 
และเปoนกำลังใจในการทำงานหลายตAอหลายครั้งอันเปoนประโยชน=อยAางยิ่งในการจัดทํางานวิจัยน้ี 

ต้ังแตAเริ่มดําเนินการจนกระทั่งดําเนินการเสรจ็สมบรูณ= ผู+วิจัยขอกราบ ขอบพระคุณเปoน อยAางสูงไว+ ณ 

โอกาสน้ี  
ขอขอบคุณอาจารย= ศูนย=วิเคราะห=ข+อมูลดิจิทัลอัจฉริยะพระจอมเกล+าลาดกระบังทุกทAาน ที่ 

ให+ความรู+ในการทํางานวิจัยนี้ ตลอดจนเพื่อนๆ คณะวิทยาศาสตร= สาขาวิทยาการข+อมูลและ การ

วิเคราะห=ที่ให+ความชAวยเหลือ ให+คำปรึกษาในการทํางานวิจัยครั้งน้ี  
ขอกราบขอบพระคุณคุณกุลธิดา กิติโกเศศ และครอบครัวที่คอยให+คําปรึกษาในเรื่องตAางๆ 

รวมทั้งเปoนกําลังใจที่ดีเสมอมา ในการทํางานวิจัยน้ีให+สมบูรณ=  
สุดท+ายนี้ผู+วิจัยหวังวAางานวิจัยฉบับนี้คงเปoนประโยชน=สําหรับหนAวยงานที่เกี่ยวข+อง และผู+ที่ 

สนใจศึกษาตAอไป 
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บทท่ี 1 

บทนำ 
 

1.1  ความเปtนมาและความสำคัญของปuญหา   

 ในปõจจุบันการลงทุนในตลาดหลักทรัพย=แหAงประเทศไทยได+รับความนิยมอยAางมาก เน่ืองจาก

เปoนชAองทางการลงทุนที่ให+ผลตอบแทนสูงกวAาการลงทุนในสินทรัพย=อื่นๆ เชAน ที่ดิน ทองคำแทAง หรือ

การฝากเงินกับธนาคารพาณิชย= (ทvอปไลน=เนอร=, 2564) ซึ่งทำให+นักลงทุนทั้งรายยAอยและรายใหญAหัน

มาสนใจการลงทุนในตลาดหลักทรัพย=เพื่อสร+างความมั่งคั่งให+กับตนเอง อยAางไรก็ตาม การลงทุนใน

ตลาดหลักทรัพย=มีความอAอนไหวตAอการเปลี่ยนแปลงจากปõจจัยภายนอก เชAน นโยบายรัฐบาล สภาวะ

เศรษฐกิจ และขAาวสารตAาง ๆ ที่สAงผลกระทบตAอราคาหุ+นอยAางมีนัยสำคัญ  

การศึกษาการลงทุนในตลาดหลักทรัพย=ไทยพบวAาเหตุการณ=ทางเศรษฐกิจและการเมืองที่

สำคัญ เชAน เหตุการณ= “Black Monday” ในป© พ.ศ. 2530 วิกฤตการณ=อAาวเปอร=เซียในป© พ.ศ. 2533 

และวิกฤตการณ=ทางการเงินในภูมิภาคเอเชียในป© พ.ศ. 2540 สAงผลกระทบตAอความเชื่อมั่นของนัก

ลงทุนอยAางมาก (ลงทุนศาสตร=, 2564) นอกจากนี้ ขAาวสารเกี่ยวกับโรคระบาด เชAน การระบาดของ

โรค SARS และโควิด19 ยังทำให+นักลงทุนเกิดความตื่นตระหนกและเทขายหลักทรัพย= สAงผลให+ดชันี

ตลาดหลักทรัพย=ลดลงอยAางมาก (ฟ©โนมีนAา, 2563) 

จากความอAอนไหวของตลาดหลักทรัพย=ที่ได+รับผลกระทบจากขAาวสารและเหตุการณ=ตAาง ๆ  

ทำให+การวิเคราะห=ความรู+สึกจากขAาวหุ+นกลายเปoนเครื่องมือที่มีประสิทธิภาพในการชAวยนักลงทนุใน

การตัดสินใจลงทุน การวิเคราะห=ความรู+สึกจากขAาวสามารถชAวยให+ผู+ลงทุนรับรู+ถึงความเชื่อมั่นและ

ทัศนคติของตลาดตAอหุ+นแตAละตัว ซึ่งอาจมีผลตAอการเปลี่ยนแปลงของราคาหุ+นและความผันผวนของ

ตลาดได+ การวิเคราะห=น้ีจึงมีความสำคัญในการชAวยนักลงทุนประเมินสถานการณ=และตัดสินใจได+อยAาง

มีข+อมูลรองรับ (การ=ตูน, 2566) 

ในการศึกษาผลกระทบของขAาวสารตAอราคาหุ+นในครั้งนี้ ผู+วิจัยได+เลือกศึกษาหุ+นจากสอง

บริษัทในตลาดหลักทรัพย=แหAงประเทศไทย ได+แกA บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) ซึ่งอยูAใน

อุตสาหกรรมอสังหาริมทรัพย= และบริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) ซึ่งอยูAในอุตสาหกรรม

พลังงาน เน่ืองจากทั้งสองบริษัทน้ีมีลักษณะทางการเงินที่เสถียรและเปoนที่นิยมในการลงทุนจัดอยูAใน

กลุAมหุ+นปลอดภัย  

การวิจัยนี้มุAงหวังที่จะจำแนกและวิเคราะห=ความรู+สึกจากขAาวหุ+นของบริษัททั้งสอง เพื่อ

ประเมินผลกระทบที่มีตAอราคาหุ+นและความผันผวนของตลาด ซึ่งจะชAวยให+นักลงทุนสามารถตัดสินใจ

ลงทุนได+อยAางมีประสิทธิภาพและมั่นใจมากย่ิงข้ึน นอกจากน้ียังสามารถใช+เปoนแนวทางในการปรับกล

ยุทธ=การลงทุนให+เหมาะสมกับสภาวะตลาดที่เปลี่ยนแปลงไปได+อยAางทันทAวงที 
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1.2  วัตถุประสงค?ของงานวิจัย   

1) เปรียบเทียบตัวตัดคำภาษาไทยที่เหมาะสมกับขAาวหุ+นรายวันภาษาไทยระหวAาง PythaiNLP 

กับ DeepCut 

2) เปรียบเทียบวิธีการจำแนกความรู+สึกจากหัวข+อขAาวหุ+นรายวันภาษาไทยด+วยแบบจำลอง 10 

แบบ ได+แกA การถดถอยเชิงโลจิสติค (Logistic Regression) นาอีฟเบย= (Naïve Bayes) การ

หาคAาด+วยเพื่อนบ+านที่ใกล+ที่สุด k จุด (K-Nearest Neighbors) ซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน 

(Support Vector Machines) ปÇาสุAม (Random Forest) ต+นไม+ตัดสินใจ (Decision Tree) 

ตัวจำแนกแบบโครงขAายประสาทเทียมหลายชั้น (MLP) เพอร=เซปตรอน (Perceptron) สโต

แคสติกการ=เดียนดิเซนท= (SGD) พาสซีฟ อากัสซีฟ (Passive Aggressive) 
 

1.3  ขอบเขตของงานวิจัย  

1)   งานวิจัยน้ีทำนายทิศทางราคารายวันด+วยวิธีการวิเคราะห=ความรู+สึกจากหัวข+อขAาวของบริษัท 

ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) และ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) 

2) การวิจัยจะใช+ข+อมูลขAาวรายวันภาษาไทย และ ภาษาอังกฤษ จาก จากเว็บไซต= “ขAาวหุ+น” 

ย+อนหลัง 5 ป© (พ.ศ. 2561 - 2565)   
  

1.4  ประโยชน?ที่คาดวDาจะได%รับ  
1) ทำให+นักลงทุนที่สนใจลงทุนในหุ+น QH และ RATCH สามารถนำวิธีการไปสร+างรูปแบบกล

ยุทธ=ในการลงทุน เพื่อให+เกิดผลตอบแทนจากการลงทุนเพิ่มข้ึนและลดความเสีย่งที่จะได+รบัใน

การลงทุน 

2) เปoนแนวทางสำหรับผู+สนใจที่นำขAาวมาทำ Natural Language Processing ภาษาไทยเพื่อ

พยากรณ=หุ+นไทยในตัวอื่น ๆ ที่สนใจ 
 

1.5 คำนิยาม  
 หุ%นปลอดภัย เปoนหุ+นที่มีความทนทานในทุกสภาพตลาด ทั้งตลาดขาข้ึนและขาลง หุ+นกลุAมน้ีจะ

เปoนหุ+นที่มีพื้นฐานคAอนข+างแข็งแกรAง ความเสี่ยงต่ำ และมีการจAายเงินปõนผลคAอนข+างสม่ำเสมอ แตAก็

อาจเปoนหุ+นที่กำไรเติบโตไมAหวือหวา หรืออาจไมAคAอยมีเรื่องราวการเติบโตที่จะนำมาเปoนจุดขายของ

หุ+นสักเทAาไหรA (ฐิติเมธ, 2565) ตลาดหลักโดยจะใช+เงื่อนไขน้ีในการพิจารณาดังน้ี 

ก. มาร=เก็ตแคปมากกวAา 10,000 ล+านบาท 

ข. คAา Beta ต่ำกวAา 1 

ค. D/E Ratio ต่ำกวAา 1 เทAา 

ง. กำไรสุทธิมากกวAา 0 (ห+ามขาดทุน) ตลอด 5 ป© (พ.ศ. 2560 - 2564) 

จ. P/E Ratio ต่ำกวAา 15 เทAา 
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ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 



   3 

 
ฉ. P/BV Ratio ไมAเกิน 5 เทAา 

ช. จAายเงินปõนผล 10 ป©ติดตAอกัน 

 QH คือ บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) ลักษณะธุรกิจพัฒนาอสังหารมิทรพัย=เพื่อขายและ

ให+เชAา บ+านพร+อมที่ดิน หนAวยในอาคารชุดพักอาศัย อาคารที่พักอาศัยให+เชAา (ธุรกิจเซอร=วิส อพาร=ต

เมนต= โรงแรม) อาคารสำนักงาน รวมทั้งรับจ+างบริหาร และรAวมลงทุนในธุรกิจอื่นๆ (ตลาดหลักทรัพย=

แหAงประเทศไทย, 2565) 

 RATCH คือ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) ลักษณะธุรกิจบริษัทฯ ประกอบธุรกิจในรูปแบบ

บริษัทโฮลด้ิง โดยลงทุนถือหุ+นในบริษัทอื่น ซึ่งมีสถานะเปoนบริษัทหลัก บริษัทยAอย และ/หรือ บริษัท

รAวมค+าของบริษัทฯ ข้ึนอยูAกับสัดสAวนการถือหุ+นของบริษัทฯ ที่ผAานมาบริษัทฯ ได+ลงทุนในบริษัทพัฒนา

โครงการโรงไฟฟÆาที่ใช+เช้ือเพลงิหลกัประเภทตAางๆ โครงการพลังงานทดแทน ตลอดจนธุรกิจเกี่ยวเน่ือง

กับการผลิตไฟฟÆาและธุรกิจพลังงานด+านอื่นๆ ทั้งในประเทศและตAางประเทศ รายได+หลักของบริษัทฯ 

มาจากเงินปõนผลและสAวนแบAงกำไร (ตลาดหลักทรัพย=แหAงประเทศไทย, 2565) 
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บทท่ี 2 

ทฤษฎีและงานวิจัยที่เก่ียวข%อง 

 

 ในการศึกษาครั้งน้ีผู+วิจัยได+นำเสนอเน้ือหาที่เน+นถึงทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวข+องโดยมี 

รายละเอียดของเน้ือหาประกอบ ดังตAอไปน้ี 

2.1 การเตรียมข+อมูลข+อความ 

2.2 การตัดคำด+วย PythaiNLP และ DeepCut 

2.3 การจำแนกความรู+สึก 

2.4 การเรียนรู+แบบมีผู+สอนเพื่อจำแนกความรู+สึกของขAาวหุ+นรายวัน 

2.5 การเปรียบเทียบผลการทำนาย 

2.6 งานวิจัยทีเ่กี่ยวข+อง 

2.1 การเตรียมข%อมูลข%อความ 
การเตรียมข+อมูลในงานวิจัยฉบับน้ีจะเปoนการเตรียมข+อมูลสำหรับข+อความซึ่งข้ันตอนที่ใช+ใน

การเตรียมข+อมูลมีดังน้ี 

2.1.1 การตัดคำ (Tokenization) 

การตัดคำเปoนหน่ึงในงานที่สำคัญของการประมวลผลภาษาธรรมชาติ เปoนงานสAวนใหญAที่ใช+

งานเกี่ยวกับการประมวลผลภาษาธรรมชาติ จะต+องทำการตัดคำกAอนที่จะดำเนินการในสAวนอื่นตAอไป

จะต+องทำการตัดคำกAอนที่จะดำเนินการวิเคราะห=ตามหลักไวยากรณ=ในการตัดคำในภาษาไทย จีน 

ญี่ปุÇน จะไมAงAายเหมือนกับ ภาษาอังกฤษ ภาษาสเปนเพราะคำภาษาไทยไมAได+ถูกแบAงสAวนเหมือนใน

ภาษาอังกฤษ เชAน การเว+นวรรค, การจุลภาค เปoนต+นวิธีการตัดคำซึ ่งแบAงออกเปoน 2 ประเภทที่

แตกตAางกัน ได+แกA  

การตัดคำโดยใช+พจนานุกรม (Dictionary-based) วิธีการตัดคำโดยใช+ จะใช+ชุดข+อมูลจาก

พจนานุกรมสำหรับการวิเคราะห=และตัดคำวิธีการนี้จะเข+าไปค+นหาลำดับของอักขระในพจนานุกรม

เพื่อจับคูAคำที่ถูกต+อง แตAการตัดคำโดยใช+พจนานุกรมจะมีปõญหาคำที่ไมAมีให+พจนานุกรมจะไมAสามารถ

ตัดคำได+ ประสิทธิภาพของวิธ ีการตัดคำโดยใช+พจนานุกรมขึ ้นอยู Aก ับคุณภาพและขนาดของ

พจนานุกรม และสามารถปรับปรุงประสิทธิภาพโดยการเพิ่มคำใหมAหรือคำเฉพาะที่ไมAมีในพจนานุกรม

ลงในพจนานุกรม ที ่ใช+สำหรับกระบวนการตัดคำได+ ยกตัวอยAางการตัดคำจากพจนานุกรม เชAน 

Maximal matching  

การตัดคำโดยใช+วิธ ีการ Dictionary-based ขั ้นตอนวิธี Maximal matching วิธ ีน ี ้จะ

พิจารณาข+อความทั้งหมดทีละคำจากซ+ายไปขวา การตัดคำจะเข+าไปค+นหาคำใน พจนานุกรม ถ+าคำที่

ค+นหาเจอในพจนานุกรมให+เลือกจำนวนคำที่ตัดได+จำนวนน+อยที่สุดยกตัวอยAางเชAน “ไปหามเหสี” 

พจนานุกรมตัวอยAางคือ [1 า, ม, เ, ส,  ี, ไป, หา, หาม, เห, ส,ี มเหสี] การเข+าไปค+นหาในพจนานุกรม
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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จะเริ่มด+วย ตำแหนAงที่ 1 แถวที่ 1 ตัว คือ “ไ” ถูกพบในพจนานุกรมจะถูกระบุเปoน 1 ในตำแหนAง 2 

แถวที่ 1 คือ “ป” เมื่อรวมกับตำแหนAงที่ 1 และ ตำแหนAงที่ 2 จะเปoนคำวAา “ไป” พบในพจนานุกรม

จะถูกระบุเปoน 1 ในตำแหนAงที่ 3 คือคำวAา “ไปห” ซึ่งไมAมีคำนี้ในพจนานุกรมจึงถูกระบุเปoน “inf” 

หมายถึงไมAพบคำน้ีในพจนานุกรม ตAอมาในแถวที่ 2 จะเริ่มต+นด+วยตำแหนAงที่ 2 แตAจะดูคAาย+อนกลับไป

ในตำแหนAงที่ 1 แถวที่ 1 แล+วเลือกคAาที่น+อยที่สุดซึ่งคือ 1 เปoนตัวอักษร “ไ” เมื่อนำมารวมกันได+เปoน 

{“ไ”, “ป”} 2 คำน้ีเจอในพจนานุกรมในตำแหนAงที่ 2 แถวที่ 2 จึงถูกระบุเปoน 2 ในตำแหนAงตAอมาจะ

เปoน {“ไ”, “ปห”} ซึ่ง “ปห” ไมAมีในพจนานุกรมจึงถูกระบุเปoน “inf” โดยจะเข+าไปค+นหาจนครบทุก

ตำแหนAง เชAน คำในตำแหนAงที ่ 3 เริ ่มที ่แถวที ่ 3 โดยผลจะเปoน {“ไป”, “ห”} , {“ไป”, “หา”}, 

{“ไป”,“หาม”} ทั้งหมดถูกพบในพจนานุกรมจึงถูกระบเุปoน 2 ในตำแหนAงที่ 3, 4, 5 ตามลำดับเมื่อเข+า

ไปค+นหาคำทั้งหมดในพจนานุกรมแล+ว ต+องทำการคำนวณย+อนกลับโดยเริ่มต+นที่ ตำแหนAงที่ 9 เลือก

คAาที่น+อยที่สุดที่ถูกพบในพจนานุกรม คือ 3 อยูAในแถวที่ 5 เปoนจุดเริ่มต+น ย+อนกลับไปจนไมAพบคAาใน

ตำแหนAงน้ันหรือไมAเปoนคAา “inf” คือในตำแหนAงที่ 5 รวมกันเปoนคำวAา “มเหสี” ตAอมาเลือกจุดเริ่มต+น

ที่ไมAพบคAาในตำแหนAงนั้น คือ ตำแหนAงที่ 4 โดยจะคำนวณย+อนกลับไปจนเสร็จสิ้นจะได+คำวAา “หา”, 

“ไป” เมื่อนำมารวมกัน {“ไป”, “หา”, “มเหส”ี}  

โดยสรุปวAา “ไปหามเหสี” จะถูกตัดคำเปoน ไป|หา|มเหสี การตัดคำโดยใช+เทคนิคการเรียนรู+

เครื่อง (Machine Learning-based) การตัดคำโดย Machine learning-based จะอาศัยแบบจำลอง

ทางสถิติจากเทคนิคการเรียนรู+ด+วยเครื่อง โดยเทคนิคน้ีใช+การติดแทก็คำโดยมีการระบุอักขระที่เริ่มต+น

ของคำ และอักขระภายในคำข+อดีของ Machine Learning-based ไมAต+องมีพจนานุกรมรองรบัในการ

ตัดคำ แตAจะข้ึนอยูAคลังข+อมูลที่นำมาฝ•กฝนแบบจำลองและปõญหาคำที่ไมAรู+จักและคำที่กำกวมจะได+รับ

การจัดการโดยการเตรียมชุดตัวอยAางการฝ•กฝนของแบบจำลองมากเพียงพอเพื ่อให+การตัดคำได+

แมAนยำ  

2.1.2 การลบเคร่ืองหมายวรรคตอน (Punctuation Removal) 

ในการวิจัยน้ีมีการแบAงแยกการทำงานในสAวนน้ีคือ ถ+าเปoนข+อความขAาวภาษาอังกฤษ จะไมAทำ

การลบเครื่องหมายเว+นวรรคตอน ลบเครื่องหมายตAางๆ แตAถ+าเปoนข+อความภาษาไทยจะทำการการลบ

เครื่องหมายตAางๆ ที่ไมAจำเปoนในการวิเคราะห=เซAน เครื่องหมายลูกน้ำ เครื่องหมายอัศเจรีย= และ

เครื่องหมายเว+นวรรค เชAน ประโยค "ปxดดีลซื้อ NexifEnergy กวAา2หมื่นล+านบาท!" จะถูกแปลงเปoน 

"ปxด", "ดีล", "ซื้อ", "NexifEnergy", "2", "หมื่น", "ล+าน", "บาท" 

2.1.3 การนอร?มอลไลซ?ตัวอักษร (Character Normalization) 

การนอร=มอลไลซ=ตัวอักษรคือ การแปลงคำตAางๆ ให+หลายเปoนตัวอักษรในแบบเดียวกนัเพื่อ

ความสะดวกในการวิเคราะห= เชAน การแปลงเปoนตัวอักษรตัวเลก็ในภาษาอังกฤษเน่ืองจากคอมพิวเตอร=

จะมองตัวอักษรใหญAและเลก็เปoนคนละตัวกัน เชAน ประโยค "ปxดดีลซื้อ NexifEnergy กวAา2หมื่นล+าน

บาท!" จะถูกแปลงเปoน "ปxด", "ดีล", "ซื้อ", "nexifenergy", "2", "หมื่น", "ล+าน", "บาท" 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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2.1.4 การลบคำฟุÜมเฟáอย (Stop Word Removal) 

การลบคำฟุÇมเฟûอย เปoนคำที่ตัดออกได+โดยที่ข+อความยังสื่อความหมายเดิม ในประโยคบท

วิจารณ=เพื่อลดความซ้ำซ+อนกAอนในไปใช+วิเคราะห= เชAน "เฮ!ศาลฯยกฟÆองปมถูกกลAาวหาผิดข+อตกลงเข+า

ประมูลโรงไฟฟÆา" จะถูกตัดคำฟุÇมเฟûอยออกจะเปoน "เฮ", "ศาล", "ยกฟÆอง", "ปม", "กล Aาวหา", 

"ข+อตกลง", "ประมูล", "โรงไฟฟÆา" 

 

 
รูปท่ี 2.1 ตัวอยAางการใช+งานแสดงคำฟุÇมเฟûอย 

 

 

รูปท่ี 2.2 ตัวอยAางผลของคำฟุÇมเฟûอย 
 

2.1.5 การวิเคราะห?ความถ่ีของคำในแตDละกลุDม (Analysis Word Frequency in 

Groups) 

 การวิเคราะห=ความถ่ีของคำในแตAละกลุAมโดยใช+จะใช+เครื่องมือในการสร+างภาพ Word Cloud 

ของ Python โดยกระบวนการสร+างภาพแสดงความถ่ีของคำที่พบจะแสดงถึงความถ่ีของคำที่ปรากฏ

ในข+อความหรือกลุAมข+อมูล โดยคำที่ปรากฏบAอยจะมีขนาดใหญAกวAา และคำที่ปรากฏน+อยจะมีขนาด

เล็กกวAา วิธีน้ีชAวยให+สามารถมองเห็นคำที่สำคัญและบAอยในข+อมูลได+งAายข้ึนเพื่อนำไปวิเคราะห=คำตAางๆ 

ที่พบ โดยการวิเคราะห=คำเหลAานี้ชAวยให+เราเข+าใจถึงข+อมูลที่มีความรู+สึกในด+านตAางๆ ในขAาวหุ+น เชAน 

การรายงานมูลคAาทางการเงิน การดำเนินงานของโครงการ และกิจกรรมการซื้อขายหุ+น การใช+ Word 

Cloud ชAวยให+เราสามารถมองเห็นภาพรวมของข+อมูลได+อยAางรวดเร็วและงAายดาย 

 

 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 



   7 

 
รูปท่ี 2.3 ตัวอยAางการใช+งานการสร+างภาพแสดงความถ่ีของคำที่พบ 

 

 
รูปท่ี 2.4 ตัวอยAางภาพแสดงความถ่ีของคำทีพ่บ 

 
2.1.6 การสกัดคุณลักษณะ (Feature Extraction) 

การสกัดคุณลักษณะ (Feature Extraction) เปoนกระบวนการแปลงข+อมูลให+อยูAในรูปแบบที่

คอมพิวเตอร=สามารถประมวลผลได+เรียกวAาการทำดัชนี (Indexing) เพื ่อสร+างตัวแทนเอกสาร 

(Document Terms Matrix) ที่อยูAในรูปของเวกเตอร=ของน้ำหนักคำ (Term Weighting) ซึ่งการทำ

ดัชนี (Indexing) สามารถทำได+หลายวิธี เชAน การนับจำนวนคำหรือนับความถี ่ของคำที่ปรากฎใน

เอกสารแล+วทำการแทนคAาด+วยเวกเตอร= เปoนต+น สําหรับเทคนิคที่นํามาใช+ในการสกัดคุณลักษณะมี

หลายเทคนิค แตAในงานวิจัยนี้จะประยุกต=ใช+เทคนิคการสกัดคุณลักษณะด+วยวิธีการทางสถิติ โดยใช+

การให+น้ำหนักของคําในเอกสารแบบ TF-IDF (Term Frequency-Inverse Document Frequency) 

ซึ่งเปoนวิธีที่ใช+ประเมินความสําคัญของคําหรือคุณลักษณะ สามารถพิจารณาได+จากคAาน้ำหนัก TF-IDF 

คุณลักษณะใดที ่มีคAาน้ำหนัก TF-IDF สูงก็จะหมายความวAาคุณลักษณะนั้นมีประสิทธิภาพในการ

จําแนกเอกสารสูงเชAนกัน จากน้ันจึงนำคAาคุณลักษณะที่สกัดได+มาแปลงให+อยูAในรูปของตัวแทนเอกสาร 

(Document Terms Matrix) กAอนที่จะนำเข+าสูAข้ันตอนการพัฒนาแบบจำลองในลำดับถัดไป โดยสูตร

การคํานวณหาคAาน้ำหนัก TF-IDF สามารถแสดงได+ดังสมการที่ (2.1) 

 

 TFIDFf,d = TFf,d × log
|D|

|DFf|
 (2.1) 

 

 

 โดยที่ TFIDFf,d คือ คAาน้ำหนักของคุณลักษณะ (f) ที่ปรากฏในเอกสาร (d) 

  TFf,d  คือ ความถ่ีของคุณลักษณะ (f) ที่ปรากฏในเอกสาร (d) 

  |D|  คือ จำนวนเอกสารทั้งหมดในชุดข+อมูล 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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  |DFf|  คือ จำนวนของเอกสารทั้งหมดที่มีคุณลักษณะ (f) ปรากฏอยูA 

 

2.2 การตัดคำด%วย PythaiNLP และ DeepCut 

 การตัดคำ (Tokenization) เปoนกระบวนการที ่สำคัญในงานประมวลผลภาษาธรรมชาติ 

(Natural Language Processing - NLP) โดยเฉพาะในภาษาไทยที่ไมAมีการเว+นวรรคระหวAางคำ การ

ตัดคำจะชAวยให+ระบบสามารถแยกและเข+าใจแตAละคำในประโยคได+งAายข้ึน 

2.2.1 PythaiNLP 

 PyThaiNLP เปoนไลบรารีสำหรับการประมวลผลภาษาธรรมชาติในภาษาไทย โดยมีฟõงก=ชัน

หลายอยAาง เชAน การตัดคำ การวิเคราะห=คำ การแปลงข+อความ และการตรวจสอบการสะกดคำ และ

แก+ไขคำผิด สำหรับการตัดคำ PyThaiNLP ใช+โมเดลการตัดคำแบบดั ้งเดิมและการตัดคำตาม

กฎไวยากรณ=ของภาษาไทย โมเดลเหลAานี้ถูกพัฒนาขึ้นมาเพื่อให+สามารถตัดคำในภาษาไทยได+อยAาง

แมAนยำและรวดเร็ว ด+วยการใช+เทคนิค Maximum Matching โดยอาศัยฐานข+อมูลคำศัพท=และ

กฎเกณฑ=ตAาง ๆ ในภาษาไทย (Wannaphong et al., 2023) 

 PyThaiNLP ถูกพัฒนาโดยชุมชนผู +พัฒนาที ่สนใจในการประมวลผลภาษาธรรมชาต ิใน

ภาษาไทย ซึ่งเปoนโครงการโอเพAนซอร=ส (Open Source) ที่มีการรAวมมือจากนักพัฒนาหลายคน โดยมี

การสนับสนุนและปรับปรุงอยAางตAอเน่ืองจากผู+ใช+และนักพัฒนาในชุมชน 

 

 
รูปท่ี 2.5 ตัวอยAางการใช+งานตัวตัดคำ PythaiNLP 

 

 

รูปท่ี 2.6 ตัวอยAางผลของตัวตัดคำ PythaiNLP 

 
2.2.2 DeepCut 

 DeepCut เปoนโมเดลการตัดคำภาษาไทยที่ใช+เทคนิค Deep Learning โดยอาศัยโครงขAาย

ประสาทเทียมแบบลึก (Deep Neural Network) ในการตัดคำ โมเดลน้ีถูกฝ•กด+วยข+อมูลขนาดใหญAที่

มีการติดปÆายกำกับ (Labeled Data) เพื่อให+สามารถเรียนรู+การตัดคำได+อยAางแมAนยำ DeepCut ใช+

การเรียนรู+แบบลกึ (Deep Learning) โดยใช+เทคนิคตAางๆ เชAน Long Short-Term Memory (LSTM) 

หรือ Convolutional Neural Network (CNN) ในการสร+างโมเดล ทำให+สามารถจัดการกับความ

ซับซ+อนของภาษาไทยได+ดีและมีความยืดหยุAนสูงในการตัดคำ (Rakpong et al., 2019) 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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รูปท่ี 2.7 ตัวอยAางการใช+งานตัวตัดคำ DeepCut 

 

 

รูปท่ี 2.8 ตัวอยAางผลของตัวตัดคำ DeepCut 
 

2.3 การจำแนกความรู%สึก 
การจำแนกความรู+สึก (Sentiment Analysis) คือกระบวนการที่ใช+ในการวิเคราะห=ข+อความ 

เพื่อหาความรู+สึกหรือทัศนคติที่แฝงอยูAในข+อความน้ัน ๆ วAาเปoนบวก (Positive) ลบ (Negative) หรือ

เปoนกลาง (Neutral) การจำแนกความรู+สึกนี้มักจะใช+ในหลากหลายด+าน เชAน การวิเคราะห=ความ

คิดเห็นของลูกค+า การวิเคราะห=ความรู+สึกในโซเชียลมีเดีย และการวิเคราะห=ขAาวหรือบทความ 

ตัวอยAางการจำแนกความรู+สึก (วรเทพ, 2560) ยกตัวอยAางเชAน  

"สินค+าน้ีดีมาก คุณภาพเย่ียม!" (บวก) 

"บริการแยAมาก สAงของช+า" (ลบ) 

"วันน้ีอากาศดีมาก เหมาะกับการออกไปเดินเลAน" (บวก) 

"เบื่อหนAายกับการจราจรติดขัดทุกวัน" (ลบ) 

การจำแนกความรู+สึกสามารถทำได+หลายวิธี ทั้งการใช+กฎเกณฑ=แบบดั้งเดิม (Rule-Based 

Approach) การใช+เทคนิคการเรียนรู+ของเครื่อง (Machine Learning) สำหรับการใช+งานในเชิงธุรกิจ

และวิจัย การจำแนกความรู +สึกสามารถชAวยให+ผู +ประกอบการหรือผู+วิจัยเข+าใจความคิดเห็นและ

ความรู+สึกของกลุAมเปÆาหมายได+ดีย่ิงข้ึน ซึ่งจะเปoนประโยชน=ตAอการปรับปรุงผลิตภัณฑ= บริการ หรือกล

ยุทธ=ให+สอดคล+องกับความต+องการ 

  
2.4 การเรียนรู%แบบมีผู%สอนเพ่ือจำแนกความรู%สึกของขDาวหุ%นรายวัน 

ในการจำแนกความรู+สึกของขAาวหุ+นรายวันน้ันเราจำเปoนต+องใช+ขAาวและคำตอบ (Label) โดย

ในงานวิจัยน้ีมีการกำหนด คำตอบ (Label) เปoน 3 สถานะคือ Positive (Pos) Negative (Neg) และ

Neutral (Nue) เพื่อที่จะมาฝ•กสอน (Train) และทดสอบ (Test) ให+แกAแบบจำลองประเภทการเรียนรู+

แบบมีผู+สอน โดยในงานวิจัยฉบับได+ใช+โมเดลทั้งหมด 10 แบบจำลองได+แกA การถดถอยเชิงโลจิสติค 

(Logistic Regression) นาอีฟเบย= (Naïve Bayes) การหาคAาด+วยเพื ่อนบ+านที ่ใกล+ที ่สุด k จุด (K-

Nearest Neighbors) ซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน (Support Vector Machines) ปÇาสุAม (Random 
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Forest) ต+นไม+ตัดสินใจ (Decision Tree) ตัวจำแนกแบบโครงขAายประสาทเทียมหลายชั้น (MLP) 

เพอร=เซปตรอน (Perceptron) สโตแคสติกการ=เดียนดิเซนท= (SGD) พาสซีฟ อากัสซีฟ (Passive 

Aggressive) แบบจำลองแตAละตัวใช+วิธีการเรียนรู+และการประมวลผลข+อมูลที่แตกตAางกัน อยAาง

แบบจำลองเชิงเส+น ใช+การถดถอยเชิงโลจิสติค (Logistic Regression) การใช+แนวคิดของทฤษฎีความ

นAาจะเปoน นาอีฟเบย= (Naïve Bayes) และการตัดสินใจของต+นไม+ใช+ปÇาสุAม (Random Forest) ต+นไม+

ตัดสินใจ (Decision Tree) อีกทั้งการใช+หลายแบบจำลองยังชAวยให+สามารถเปรยีบเทยีบประสิทธิภาพ

ระหวAางแบบจำลองได+ เพื่อเลือกแบบจำลองที่มปีระสิทธิภาพดีที่สุดในด+านความแมAนยำ ความรวดเร็ว

ในการประมวลผลและการจัดการกับข+อมูลขนาดใหญAหรือขนาดเล็ก (Kotsiantis, 2007) 

2.4.1 การถดถอยเชิงโลจิสติค (Logistic Regression) 

ข้ันตอนวิธีการจำแนกประเภทข+อมูล (Classification) ด+วยการประมาณคAาความนAาจะเปoนของ

ข+อมูลเมื่อข+อมูลชุดน้ันมีคุณลักษณะที่สามารถจำแนกออกได+เปoน 2 ประเภท เชAน มีหรือไมAมี ใชAหรือ

ไมAใชA เกี่ยวข+องหรือไมAเกี่ยวข+อง เปoนต+น ยกตัวอยAางการประมาณคAาความนAาจะเปoนของข+อมูลวAาเปoน

ข+อมูลประเภท 0 หรือ 1 จากคAาอัตราสAวนความนAาจะเปoน (Odds Ratio) ดังสมการที่ (2.2)  
 

 Odds ratio = 
p

(1 - p)
 (2.2) 

 

เมื่อ     p     คือ ความนAาจะเปoนของข+อมูลประเภทที่ 1 

 (1 - p)  คือ ความนAาจะเปoนของข+อมูลประเภทที่ 0 

 

เน่ืองจากความนAาจะเปoนมีคAาระหวAาง 0 ถึง 1 จึงต+องทำการปรับคAาผลของสมการที่ (2.1) ให+มี

คAาอยูAระหวAาง 0 ถึง 1 และใช+รูปแบบของ การถดถอยเชิงโลจิสติค (Logistic Regression)        ดัง

สมการที่ (2.3)  
 

 ln(Odds ratio) = ln "
p

(1 - p)
#= $0+ $1X1+ $2X2+ ⋯+ $nXn (2.3) 

 

เมื่อ $ คือ สัมประสิทธ์ิของ X และ X คือ ตัวแปรที่ใช+ในการประมาณคAาความนAาจะเปoนใน

การจำแนกข+อมูลจำนวน n ตัว โดยการประมาณคAาความนAาจะเปoน (p) สามารถทำการประมาณได+

จากสมการที่ (2.3) ซึ่งได+มาจากการปรับแก+สมการที่ (2.4) ดังน้ี 
 

 p = 
1

1 - e& X (2.4) 

 

โดยที่ $ X = $0+ $1X1+ $2X2+ ⋯+ $nXn 
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ซึ่งคAาความนAาจะเปoนที่ประมาณได+จากสมการที่ (2.4) จะถูกใช+ในการจำแนกข+อมูลวAาเปoนข+อมลู

ประเภทที่ 0 เมื่อคAาความนAาจะเปoนที่ได+ออกมามีคAาน+อยกวAา 0.5 และจะจำแนกวAาเปoนข+อมูลประเภท

ที่ 1 เมื่อคAาความนAาจะเปoนที่ได+ออกมามีคAามากกวAาหรือเทAากับ 0.5  

2.4.2 ซัพพอร?ตเวกเตอร?แมชชีน (Support Vector Machines) 

ซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน (Support Vector Machines) ตัวยAอคือ "SVM" หรืออีกช่ือเรียกวAา 

Kernel Machines เปoนเทคนิคหนึ ่งของ Machine Learning ที ่สามารถนำมาชAวยแก+ปõญหาการ

จำแนกข+อมูล (Classification) และ การถดถอย (Regression) สามารถ Classify Pattern ที่มีความ

สลับซับซ+อน (Complex) ได+อยAางมีประสิทธิภาพ เปoนเทคนิควิธีการเรียนรู+ของเครื ่อง (Machine 

Leaning) ในรูปแบบการเรียนรู+เชิงสถิติ เปoนการเรียนรู+แบบมีผู+สอน (Supervised learning) โดย 

SVM ได+สร+างคิดค+นโดย Vladimir Vapnik และปõจจุบันได+ถูกนำมาใช+เปoนรูปแบบมาตรฐาน โดย 

Vapnik and Corinna Cortes ในป© 1995 (Zack, 2023)  

พ ื ้นฐานของ SVM ร ูปแบบของการใช +งาน SVM จะม ี 2 ล ักษณะ ด ังน ี ้  Large Margin 

Separation หาแถบที่กว+างที ่ส ุดที ่จะแบAงข+อมูลทั ้ง 2 คลาสออกจากกัน (Linearly Separable 

Plane) โดยจะหาคAาที ่มี Margin กว+างที ่ส ุดระหวAางตัว Separator กับ Positive และ Negative 

Samples และได+ Feature Vector ที่อยูAใกล+ Separator ที่สุด เรียกวAา Support Vectors ในการใช+

งาน SVM จะต+องกำหนด Kernel Functions ซึ่งเปoนการเลือก Function ในการแปลงคAา Feature 

เดิมเปoน Feature ใหมAเพื ่อให+ข+อมูลแยกจากกันโดยใช+ Linearly Separable Plane โดย Kernel 

ฟõงก=ชัน 

รูปแบบข+อมูลของ SVM Linearly Separation เปoนข+อมูลในมุมมอง 2 มิติ หรือเส+นตรง และ 

Hyperplane เปoนมุมมองแบบ 3 มิติ ซึ่งจะมองเห็นเปoนแผAน 

 
รูปท่ี 2.9 ตัวอยAางผล SVM Classification 

ท่ีมา : De Brabanter (2011) 
 

จากรูปที่ 2.1 แสดงผลการใช+ SVM (LSSVM) ฝ•กการเรียนรู+ (Training) ด+วย RBF Kernel ใน

การจัดกลุAมของข+อมูลแยกออกเปoนสองกลุAม โดยปÆอนข+อมูลสำหรับการเรียนรู+จากนั้นทดสอบด+วย

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ข+อมูลสำหรับการทดสอบ (Testing) ก็จะได+คำตอบจาก SVM กลับมาวAา ข+อมูลทดสอบแตAละรายการ

อยูAในกลุAมใดสมการของ Linear SVM เปoนดังน้ี 
 

' = {(+,, .,)	|		+, ∈ 	ℝ
3	,	 ., ∈ {−1,1}},78

9                                      (2.5) 
 

จากสมการ Linear SVM เมื่อกำหนดคAา ' เปoน กลุAมของ Training Data เมื่อ . เปoน 1 หรือ -

1 เทAานั้น โดยมีคAา +,  เปoนตัวบAงบอกกลุAม โดยเราต+องการหาตำแหนAงที่จะแบAงแยกที่ให+คAา .,  = 1 

จาก คAา .,  เทAากับ -1 
 

 

ก                              ข 

รูปท่ี 2.10 การแบAงข+อมูลด+วยวิธี SVM Classification ของข+อมูลทีม่ี 2 กลุAม 

ท่ีมา : Zack (2023) 
 

จากรูปที่ 2.2 ก แสดงผลของการเบAงกลุAมโดยใช+ SVM จะเห็นวAา ทั้งสองกลุAมที่มาจาก Input 

Data เดียวกันจะถูกแยกออกจากัน ในขณะที่เส+นที่ใช+แบAงแยกมี H1, H2 และ H3  โดยจะเห็นวAา H1

แม+จะสามารถแบAงทั้งสองกลุAมออกได+เชAนกัน แตAระยะในการแบAงจากเส+นแบAงไปถึงตัวอยAางที่ใกล+ที่สุด

น้ันมีขนาดน+อย แตAจากเส+น H2 จะเปoนเส+นที่แบAงกลุAมของสมาชิกที่กว+างมากที่สุดของทั้งสองกลุAมคือ

ให+คAา Maximum Margin ซึ่งแสดงให+เห็นในรูปที่ 2.2 ข และเราเรียกตัวอยAางที่อยูAบน Margin นี้วAา

Support Vector โดยคAา Margin คือระยะหAางระหวAางไฮเปอร=เพลน (Hyperplane) ที่ใช+แยกกลุAม

ข+อมูลตAางๆ กับตัวอยAางข+อมูลที่ใกล+ที่สุดในแตAละคลาส 

2.4.3 ปÜาสุDม (Random Forest) 

แบบจำลองการเรียนรู +ด +วยเครื ่องปÇาส ุ Aมเป oนเทคนิคหนึ ่งของการเร ียนร ู +แบบรวมกลุAม 

(Ensemble Leaning) ซึ่งเปoนเทคนิคที่ใช+แบบจำลองการเรียนรู+ด+วยเครื่องชนิดจำแนกประเภทข+อมลู

(Classification) หลายๆ แบบจำลองมาใช+ในการหาคำตอบ เนื่องจากแบบจำลองจำแนกประเกท

ข+อมูลเพียงแบบจำลองเดียวไมA สามารถแยกแยะระหวAางคAาผิดปกติและรูปแบบได+ การเรียนรู+แบบ

รวมกลุAมสามารถอธิบาย และแบAงออกเปoน 2 ลักษณะกว+างๆ ดังนี้ 1) Vote Ensemble เปoนการใช+

ข+อมูลสอน (Training Data) ชุดเดียวกันแตAสร+างแบบจำลองด+วยเทคนิคจำแนกประเภทข+อมูลที่

แตกตAางกัน และ 2) Bootstrap Aggregating (Bagging) เปoนการสุAมข+อมูลสอน ให+เปoนหลายชุด แตA
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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สร+างแบบจำลองด+วยเทคนิคเดียวกันทั้งหมด โดย Random Forest เปoนเทคนิคที่มีลักษณะคล+ายกับ

Bagging แตAแทนที่จะสุAมข+อมูลสอน (Training data) ให+เปoนหลายชุดเพียงอยAางเดียว ก็ทำการสุAม

คุณลักษณะของข+อมูล (Attribute) ด+วย และนำมาสร+างแบบจำลองด+วยเทคนิคต+นไม+ตัดสินใจ

(Decision Tree) เพียงเทคนิคเดียว 

 

รูปท่ี 2.11 การทำงานของ Random Forest modeling 

ท่ีมา : Quinlan (1986) 
 

จากการที่ต+นไม+ได+รับข+อมูลแบบสุAมรวมถึงคุณลักษณะของข+อมูลที่ได+รับมีความแตกตAางกัน

ดังน้ัน ผลจากการตัดสินใจของต+นไม+จึงแตกตAางกัน แบบจำลอง Random Forest จะเลือกผลที่ต+นไม+

สAวนใหญAตอบเหมือนกัน (Voting) เปoนคำตอบของแบบจำลอง วิธีการน้ีเปoนการแก+ปõญหาคAาผิดปกติ

ของข+อมูล (Noise) และปõญหาที่แบบจำลองปรับตัวเข+ากันข+อมูลสอนมากจนเกินไป (Overfitting) 
2.4.4 ต%นไม%ตัดสินใจ (Decision Tree) 

ต+นไม+ตัดสินใจ (Decision Tree) เปoนข้ันตอนวิธีการจำแนกประเภทข+อมูล (Classification) ที่

ได+รับความนิยม โดย Decision Tree หรือต+นไม+ตัดสินใจเปoนแบบจำลองที่มีโครงสร+างข+อมูลแบบเปoน

ลำดับช้ัน (Hierarchy) เพื่อชAวยในการสนับสนุนการตัดสินใจเพื่อหาทางเลือกที่ดีที่สุด มีลักษณะคล+าย

กับต+นไม+กลับหัวที่มีรากอยูAด+านบนสุดและใบอยูAลAางสุด ประกอบด+วยโหนด (Node) ซึ่งโหนดแรกสุด

จะถูกเรียกวAาโหนดราก (Root Node) ในแตAละโหนดก็จะแสดงคุณลักษณะ (Attribute) ที่ใช+จำแนก

ประเภทข+อมูลวAาจะให+เปoนไปในทิศทางใด แยกออกด+วยกิ่ง (Branch) ในจำนวนที่เทAากับคุณลักษณะ

ของแตAละโหนด จนได+ผลในการจำแนกข+อมูลออกมาเปoนโหนดใบ (Leaf Node) โดยการสร+างต+นไม+

ตัดสินใจจะถูกสร+างจากบนลงลAาง ทำการตัดสินใจวAาควรใช+คุณลักษณะ (Attribute) ใดเปoนโหนดราก 

(Root Node) สAวนโหนดอื ่น ๆ ในต+นไม+ที ่ไมAใชAโหนดรากและโหนดใบจะเรียกวAาโหนดภายใน 

(Internal Node) ซึ่งขั้นตอนวิธีการสร+างแบบจำลองต+นไม+ตัดสินใจนั้นสามารถสร+างด+วยอัลกอรทิึม 

(Algorithm) ได+หลายแบบ เชAน ID3, ID4.5, ID5.0, CART และ CHARID เปoนต+น เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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รูปท่ี 2.12 สAวนประกอบของต+นไม+ตัดสินใจ (Decision Tree) 

 

2.4.5 นาอีฟเบย? (Naïve Bayes) 

นาอีฟเบย= (Naïve Bayes) เปoนขั ้นตอนวิธีการจำแนกประเภทข+อมูล (Classification) ที ่มี

พื้นฐานมาจากทฤษฎีของ Bayes (Bayes Theorem) และสมมติฐานที่ให+การเกิดของเหตุการณ=ตAาง 

ๆ เปoนอิสระตAอกัน ทำการจำแนกประเภทข+อมูลโดยอาศัยหลักการทางสถิติและความนAาจะเปoน 

(Probability) ดังสมการที่ (2.6) 

 

 P(A|B) = 
P(B|A)P(A)

P(B)
 (2.6) 

 

โดยที่  P(A) คือ ความนAาจะเปoนที่จะเกิดเหตุการณ= A 

P(B) คือ ความนAาจะเปoนที่จะเกิดเหตุการณ= B 

P(A|B) คือ ความนAาจะเปoนที่เหตุการณ= A จะเกิดข้ึนถ+าเหตุการณ= B เกิดข้ึนแล+ว 

P(B|A) คือ ความนAาจะเปoนที่เหตุการณ= B จะเกิดข้ึนถ+าเหตุการณ= A เกิดข้ึนแล+ว 

 จากสมการที ่ (2.5) สามารถพัฒนาเปoนสมการคำนวณความนAาจะเปoนของการจำแนก

ประเภทข+อมูลด+วยข้ันตอนวิธีการ Naïve Bayes ได+ดังสมการที่ (2.7) 
 

 
P(a1 + a2 + … + an|vj) = :P(ai|vj)

n

i=1

 (2.7) 

 

โดยที่  ∏  คือ ผลคูณของของคAา P(ai|vj) ทั้งหมด i = 1, 2, 3, …, n และ j = 1, 2, 3, …, n 

เน่ืองจาก Naïve Bayes เปoนวิธีการจำแนกข+อมูลที่งAาย รวดเร็ว และมีประสิทธิภาพอีกวิธีหน่ึง เหมาะ

กับกรณีที่มีชุดข+อมูลตัวอยAางจำนวนไมAมาก และคุณสมบัติของชุดข+อมูลไมAขึ ้นตAอกัน จึงสามารถ

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ประยุกต=ใช+ Naïve Bayes ได+กับการจำแนกประเภทข+อมูลที่หลากหลาย เชAน การจำแนกประเภท

ข+อความ (Text Classification) หรือการวินิจฉัย (Diagnosis) เปoนต+น 

2.4.6 เพอร?เซปตรอน (Perceptron) 

การทำงานของเพอร=เซปตรอน (Perceptron) ดังรูปที่ 2.11 คล+ายคลึงกับการทำงานของ

เซลล=ประสาทสมองมนุษย=ประกอบด+วย 5 สAวนหลักคือสAวนรับข+อมูลเข+า (Input) คAาถAวงน+า หนัก 

(Weight) สAวนรวมผลคุณของคAาข+อมูลนำเข+าและคAาถAวงน้ำหนัก (Weighted Sum) คAาเบี่ยงเบน 

(Bias) และสAวนขจัดความเปoนเชิงเส+น (Activation Function) 
 

 

รูปท่ี 2.13 การทำงานของเพอร=เซปตรอน (Perceptron) 

ท่ีมา : https://www.javatpoint.com/pytorch-perceptron 

 

1. คAาถAวงน้ำหนัก (Weight) 

คAาถAวงน้ำหนัก เปoนคAาพารามิเตอร=ที่เปoนสAวนประกอบของเพอร=เซปตรอน (Perceptron) ซึ่ง

จะมีการปรับเปลี่ยนไปตลอดจนกวาA จะได+คAาที่ดีที่สุด โดยคAาถAวงน้ำหนัก จะถูกคูณเข+ากับคAาข+อมูล

สำหรับแตAละหนAวยของขอ+มูลนำเข+ากAอนที่จะถูกรวมและสAงผAานสAวนขจัดเชิงเส+น 

2. คAาเบี่ยงเบน (Bias) 

 คAาเบี่ยงเบนเปoนคAาพารามิเตอร=ที่มี 1 ตัวตAอ 1 เพอร=เซปตรอน (Perceptron) ซึ่งจะมีการ

ปรับเปลี่ยนไปจนกวAาจะได+คAาที่ดีที่สุดเหมือนกับคAาถAวงน้ำหนัก  โดยคAาเบี่ยงเบนจะถูกรวมเข+ากับ

ผลรวมของผลคูณระหวAางคAาถAวงน้ำหนักกับคAาข+อมูลนำเข+าทั ้งหมดที ่เข+าสูAเพอร =เซปตรอน 

(Perceptron) 

3. สAวนขจัดความเปoนเชิงเส+น (Activation Function) 

สAวนขจัดความเปoนเชิงเส+นเปoนฟõงก=ช่ันที่รับผลรวมการประมวลผลทั้งหมด แล+วนำมาคำนวณ

ในสมการที่ไมAเปoนเชิงเส+น หลังจากผAานสAวนรวมผลคุณของคAาข+อมูลนำเข+าและคAาถAวงน้ำหนัก 

2.4.7  เพ่ือนบ%านใกล%สุด k ตัว (K-nearest Neighbor Algorithm) 

ขั ้นตอนวิธีการค+นหาเพื ่อนบ+านใกล+สุด k ตัว (K-nearest Neighbor Algorithm) ขั ้นตอน

วิธีการค+นหาเพื่อนบ+านใกล+สุด k ตัว หรือเรียกแบบยAอวAา KNN เปoนอัลกอรึทึมการ เรียนรู+ของ

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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เครื่องแบบหน่ึงที่ใช+ต+นทุนการคํานวณต่ำและนําไปใช+งานได+งAายซึ่งรองรับการนําไปใช+งาน ทั้งปõญหา

แบบการจําแนก (Classification) และแบบการถดถอย (Regression) เมื่อทําการทํานายจะ มีการ

เก็บชุดข+อมูลฝ•กสอนทั้งหมดและค+นหาตําแหนAงของจุดข+อมูลจํานวน k จุดในชุดข+อมูลฝ•กสอนที่

ใกล+เคียงจุดข+อมูลที่ต+องการจําแนกมากที่สุด อยAางไรก็ตามไมAมีตัวแบบอื่นนอกจากที่มาจากชุดข+อมูล

ฝ•กสอนและทําการคํานวณระยะทางระหวAางจุดคือการค+นหาจากชุดข+อมูลฝ•กสอนเทAาน้ัน ในการใช+วิธี 

KNN ในปõญหาการถดถอยเพื่อทําการพยากรณ= คAาของตัวแปรตามจะถูกคํานวณ จากผลรวมถAวงน้ํา

หนักของคAาตัวแปรตามของเพื่อนบ+านใกล+เคียง k ทั้งหมด โดยที่น้ำหนักจะ แปรผกผันกับระยะหAาง

ระหวAางจ ุดข+อมูลปÆอนเข+า (Input Record) และระยะหAางจะใช+การวัด ระยะทางแบบยูคลิด

(Euclidean) ฟõงก=ชันระยะทางแบบยูคลิดเขียนเปoนสมการได+ดังน้ี (AL-Dosary et al., 2019) 
 

 
Ε(+, <) = =>(+, − <,)?

9

,78

 (2.8) 

 

โดยที่ + และ < คือ จุดที่จะใช+หาระยะหAางจากกัน 

   @ คือ จำนวนข+อมูลของตัวแปรปÆอนเข+า (Attributes) 

 

2.4.8 สโตแคสติกการ?เดียนดิเซนท? (Stochastic Gradient Descent) 

วิธีสโตแคสติกการ=เดียนดิเซนท= (Stochastic Gradient Descent) เปoนวิธีที่มีประสิทธิภาพใน

การจําแนกการเรียนรู+ของตัว ภายใต+ฟõงก=ชันการสูญเสียโค+งนูนจําแนกเชิงเส+นได+แกA ซัพพอร=ตเวกเตอร=

แมชชีน(Support Vector Machines) และการถดถอยโลจิสติก (Logistic Regression) ใช+การเรียน

รู+ตัวแบบเชิงเส+นตAาง ๆ  ได+แกA ซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน (Support Vector Machines) ที่มีคําตอบ

เปoนทวิภาคการถดถอยโลจิสติก (Logistic Regression) ที่มีคําตอบเปoนทวิภาค และการถดถอยเชิง

เส+นแทนที่ข+อมูลสูญหายและแปลงคุณลักษณะเชิงกลุAมให+เปoน ทวิภาค แปลงคุณลักษณะตAาง ๆ ให+อยูA

ในรูปปรกติ (Normalization) ดังนั้นคAาสัมประสิทธิ์ของผล เปoนข+อมูลที่อยูAในรูปปรกติ (Nektarios, 

2013) สําหรับคุณลักษณะที่มีคําตอบเปoนนามบัญญัติจะใช+ฟõงก=ชันสูญเสียไฮนด= (Hinge Loss 

Function) หรือฟõงก=ชันการสูญเสียล็อก (Log Loss Function) สAวนคุณลักษณะที่มีคําตอบเปoนเชิง

ตัวเลขจะใช+ฟõงก=ชัน การสูญเสียกําลังสอง (Squared Loss Function) ฟõงก=ชันการสูญเสียเอฟซิลอน

(Epsilon-Insensitive Loss Function) หรือฟõงก=ชันการสูญเสียฮูเบอร= (Huber Loss Function)  
 

2.5  การเปรียบเทียบประสิทธิภาพการทำนาย 

2.5.1 เมทริกซ?ความสับสน (Confusion Matrix) 

เมทริกซ=ความสับสน (Confusion Matrix) เปoนเครื่องมือที่ใช+ในการประเมินประสิทธิภาพของ

แบบจำลองประเภทการจำแนก (Classification Model) โดยเฉพาะในกรณีที ่ม ีหลายคลาส 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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(MulticlassClassification) เมทริกซ=นี้จะแสดงจำนวนการทำนายที ่ถูกต+องและผิดพลาดในแตAละ

คลาส ทำให+สามารถวิเคราะห=ข+อผิดพลาดและความแมAนยำของโมเดลได+อยAางละเอียด 

2.5.1.1 โครงสร%างของเมทริกซ?ความสบัสน (Confusion Matrix) ขนาด 3x3 

งานวิจัยนี ้ทำการวัดประสิทธิภาพของการแบบจำลองเพื ่อจำแนกข+อความขAาวออกเปoน 3 

ประเภท คือ Positive (Pos), Negative (Neg) และ Neutral (Nue) ทำให+ Confusion matrix มี

ขนาด 3 x 3 โดยจะมี 9 ชAอง (3 แถว x 3 คอลัมน=) โดยแตAละชAองมีความหมายดังน้ี 

1. เมทริกซ=ความสับสน (Confusion Matrix) ของคลาส Positive (Pos) 

 คAาแสดงความรู+สกึของคลาส Positive (Pos) ด+วย Confusion matrix ดังตารางที่ 2.1 
 

ตารางท่ี 2.1 Confusion matrix ของการจำแนกข+อความขAาว Pos 

Confusion matrix 
Predicted Class 

Positive Negative Neutral 

Actual Class 

Positive ABCDE  FGCDE  FGCDE  

Negative FBCDE AGCDE  AGCDE  

Neutral FBCDE AGCDE  AGCDE  

 
TP (True Positive) สำหรับ Pos จำนวนข+อความที ่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน 

Positive 

FP (False Positive) สำหรับ Pos จำนวนข+อความที ่ไมAเปoน Positive แตAทำนายวAาเปoน 

Positive 

FN (False Negative) สำหรับ Pos จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoน

อยAางอื่น 

TN (True Negative) สำหรับ Pos จำนวนข+อความที่ไมAเปoน Positive และทำนายวAาไมAเปoน 

Positive 

2. เมทริกซ=ความสับสน (Confusion Matrix) ของคลาส Negative (Neg) 

 คAาแสดงความรู+สกึของคลาส Negative (Neg) ด+วย Confusion matrix ดังตารางที่ 2.2 
 
         ตารางท่ี 2.2 Confusion matrix ของการจำแนกข+อความขAาว Neg 

Confusion matrix 
Predicted Class 

Positive Negative Neutral 

Actual Class 

Positive AGHIJ FBHIJ AGHIJ 

Negative FGHIJ ABHIJ FGHIJ 

Neutral AGHKI  FBHIJ AGHIJ 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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TP (True Positive) สำหรับ Neg จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน 

Negative 

FP (False Positive) สำหรับ Neg จำนวนข+อความที ่ไมAเปoน Negative แตAทำนายวAาเปoน 

Negative 

FN (False Negative) สำหรับ Neg จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoน

อยAางอื่น 

TN (True Negative) สำหรับ Neg จำนวนข+อความที่ไมAเปoน Negative และทำนายวAาไมAเปoน 

Negative 

3. เมทริกซ=ความสับสน (Confusion Matrix) ของคลาส Neutral (Neu) 

คAาแสดงความรู+สกึของคลาส Neutral (Neu) ด+วย Confusion matrix ดังตารางที่ 2.3 
 
         ตารางท่ี 2.3 Confusion matrix ของการจำแนกข+อความขAาว Nue 

Confusion matrix 
Predicted Class 

Positive Negative Neutral 

Actual Class 

Positive AGHKI  AGHKI  FBHKI 

Negative AGHKI  AGHKI  FBHKI 

Neutral FGHKI  FGHKI  ABHKI  

 

TP (True Positive) สำหรับ Nue จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน 

Neutral 

FP (False Positive) สำหรับ Nue จำนวนข+อความที ่ไมAเปoน Neutral แตAทำนายวAาเปoน 

Neutral 

FN (False Negative) สำหรับ Nue จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoน

อยAางอื่น 

TN (True Negative) สำหรับ Nue จำนวนข+อความที่ไมAเปoน Neutral และทำนายวAาไมAเปoน 

Neutral 

การคำนวณหาคAาความถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยำ (Precision) คAาความระลึก 

(Recall) และคAาความถAวงดุล (F-Measure) สามารถคำนวณได+ดังสมการตAอไปน้ี 

2.5.2 คDาความถูกต%อง (Accuracy)  

คAาความถูกต+องเปoนการวัดสัดสAวนของการทำนายที่ถูกต+องจากทั้งหมด 

คAาความถูกต+อง (Accuracy) = 
 

ABCDE + ABHIJ + ABHKI
 AMNOP	QOR<PS

 
(2.9) 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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2.5.3 คDาความแมDนยำ (Precision) 

คAาความแมAนยำเปoนการวัดสัดสAวนของการทำนายที่ถูกต+องในแตAละประเภทจากการทำนาย

ทั้งหมดที่เปoนประเภทน้ัน 

คAาความแมAนยำ (Precision) 

สำหรับ Pos 
= 

 
ABCDE

 ABCDE + FBCDE + FBCDE
 

 

(2.10) 

คAาความแมAนยำ (Precision) 

สำหรับ Neg 
= 

 
ABHIJ

 ABHIJ + FBHIJ + FBHIJ
 

 

(2.11) 

คAาความแมAนยำ (Precision) 

สำหรับ Nue 
= 

 
ABHKI

 ABHKI + FBHKI + FBHKI
 

 

(2.12) 

2.5.4 คDาความระลึก (Recall) 

คAาความระลึกเปoนการวัดสัดสAวนของการทำนายที่ถูกต+องในแตAละประเภทจากจำนวนข+อมูล

ที่เปoนจริงในประเภทน้ัน 

คAาความระลึก (Recall) 

สำหรับ Pos 
= 

ABCDE
 ABCDE + FGCDE + FGCDE

 

 
(2.13) 

คAาความระลึก (Recall) 

สำหรับ Neg 
= 

 
ABHIJ

 ABHIJ + FGHIJ + FGHIJ
 

 

(2.14) 

คAาความระลึก (Recall) 

สำหรับ Nue 
= 

 
ABHKI

 ABHKI + FGHKI + FGHKI
 

 

(2.15) 

 

2.5.5 คDาความถDวงดุล (F-Measure) 

คAาความถAวงดุลเปoนการวัดคAากลางที่ถAวงดุลระหวAาง Precision และ Recall 

คAาความถAวงดุล (F-

Measure) สำหรับ Pos 
= 

 

2	x	
BSVWXYXM@CDE ∙ [SWOPPCDE
BSVWXYXM@CDE + [SWOPPCDE

 

 

(2.16) 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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คAาความถAวงดุล (F-

Measure) สำหรับ Neg 
= 2	x	

BSVWXYXM@HIJ ∙ [SWOPPHIJ
BSVWXYXM@HIJ + [SWOPPHIJ

 (2.17) 

คAาความถAวงดุล (F-

Measure) สำหรับ Nue 
= 

 

2	x	
BSVWXYXM@HKI ∙ [SWOPPHKI
BSVWXYXM@HKI + [SWOPPHKI

 

 

(2.18) 

 

2.5.6 การเลือกโมเดลท่ีดีท่ีสุด (Model Selection) 

การเลือกโมเดลที่ดีที่สดุคือการเลอืกโมเดลยAอยๆ จากโมเดลหลัก มาใช+ในการตัดสินใจรAวมกนั

แบบเสียงข+างมากโดยการเลือกโมเดลที่จะมาทำการตัดสินใจรAวมกันนั้นจะเลือกจากการพิจารณาคAา

ความถูกต+องที่สูงที่สุดของแตAละโมเดลยAอย ซึ่งการนำโมเดลยAอยมาชAวยกันตัดสินใจจะทำให+สามารถ

เพิ่มประสิทธิภาพของการตัดสินใจของโมเดลได+ดีข้ึน (Salini and Jeyapriya, 2018) 
 

2.6 งานวิจัยที่เก่ียวข%อง 
ในหัวข+อนี้จะกลAาวถึงงานวิจัยที่เกี่ยวข+องกับวิเคราะความรู+สึกจากขAาวและการรวบรวมข+อมูล

ขAาวและนำมาพยากรณ=โดยแบบจำลองตAาง ๆ  

ศุภณัฐ ก+อนศิลา (2566) การพยากรณ=ทิศทางการเปลี่ยนแปลงราคาหุ+นในกลุAม SET50 โดยใช+ 

ปõจจัยขAาว และการวิเคราะห=เชิงเทคนิค โดยมีการใช+หุ+นไทยในกลุAม SET50 ในการทำการทดลองและ

มีการใช+ข+อมูลสองชุดคือ ข+อมูลชุดที ่1 ใช+ขAาวหุ +นรายวันของประเทศสหรัฐอเมริกา ชAวงเวลา 

25/4/2561-15/01/2566 (ขAาวภาษาอังกฤษ) ข+อมูลชุดที่ 2 ใช+ราคาหุ+น จาก yfinance ของหุ+นแตAละ

ตัว และเอาตัวชี ้วันทางการเงินอื่นๆ รายวันมาด+วย เชAน ราคา SET50 SET S&P500 ราคาดัชนี

อุตสาหกรรมในประเทศการเตรียมข+อมูลสAวยปõจจัยขAาว เพื่อทำการแปลงขAาวให+เปoนตัวเลข โดยวิธี

สกัดบทความขAาว โดยการหาความคล+ายคลึงกันของข+อความ แบAงขAาวเปoน 7 ประเภท แล+วใช+ Library 

Fasttext จัดการจำแนกแล+วรวมคะแนนความคล+ายคลึงกันในแตAละประเภทในแตAละวันซึ่งในงานวิจัย

น้ีไมAได+ใช+การหาความคล+ายคลึงของข+อความ  

วิกานดา และ อัญชนา (2563) โดยมีการศึกษาปõจจัยหนึ่งที่มีผลกระทบตAอราคาของหุ+นก็คือ

เรื่องของขAาวสาร ผู+วิจัยจึงเกิดแนวคิดที่จะพยากรณ=ทิศทางของราคาหุ+นรายวันจากข+อความขAาวโดยใช+

วิธีการประมวลผลภาษาธรรมชาติ (Natural Language Processing: NLP) เพื่อให+นักลงทุนสามารถ

คาดคะเนทิศทางของราคาหุ+นกAอนที่ตลาดหุ+นแหAงประเทศไทย โดยศึกษาข+อความขAาวจากแหลAงขAาว

ตAางๆ และใช+การตัดคำจาก Library PyhaiNLP แบบจำลองโดยใช+ตัวแบบการจำแนกเพื ่อหา

แบบจำลองที่มีคAาความถูกต+องแมAนยำสูงสุดเพื่อใช+พยากรณ=ทิศทางของราคาหุ+นรายวัน ผลสรปุก็มี

ความแตกตAางกันตามหุ+นแตAละตัว 

Bipin et al. (2021) เปoนงานวิจัยที่แสดงให+เห็นผลกระทบของปõจจัยหลายอยAางที่มีตAอราคาหุ+น 

โดยเอาข+อมูลการแสดงความคิดเห็นตAางๆ การตอบสนองตAอเหตุการณ=ใน Google Search Trends, 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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e-News headlines และ Tweets  มีการเสนอแบบจำลองหนAวยความจำระยะสั ้นหลายขั้นตอน 

Output หลายตัวแปร MMLSTM เพื่อให+การคาดการณ=หนึ่งสัปดาห=สำหรับมูลคAาปxดของหุ+นสำหรับ

บริษัทเทคโนโลยี “Apple Inc.” โดยใช+ชื ่อหุ +นวAา “AAPL” โดยแบบจำลองของเขามีคAา Mean 

Square Error (MSE) สูงถึงร+อยละ 65 เมื ่อเทียบกับแบบจำลอง ARIMA และ Random Forest 

นอกจากนี้ Multivariate Multistep Long Short-Term Memory ที่เสนอยังมีประสิทธิภาพดีกวAา

แบบจำลอง Long Short-Term Memory 

นิธิกร (2565) ได+ทำการวิเคราะห=กลุ Aมความสนใจ ความรู +ส ึก และหาข+อมูลเชิงลึกของ

นักทAองเที่ยวด+วยวิธีการทำเหมืองข+อความ โดยข+อมูลที่ใช+คือบทวิจารณ=ออนไลน=จากนักทAองเที่ยวที่

กลAาวถึงเยาวราช ประเทศไทย โดยข+อมูลที่ใช+จะเปoนบทวิจารณ=ออนไลน=จากเว็ป Tripadvisor ทั้งหมด

3,992 บทวิจารณ= โดยผู+วิจัยได+ใช+แบAงการวิเคราะห=ออกเปoน 4 สAวนใหญA สAวนที่หน่ึงคือ การวิเคราะห=

กลุAมความสนใจของนักทAองเที่ยว ด+วยการจัดกลุAมแบบเคมีน รAวมกับการจัดสรรหัวข+อแฝง ซึ่งพบวAา

นักทAองเที่ยวที่เดินทางมายังเยาวราช สามารถแบAงความสนใจออกได+เปoน 4 กลุAมได+แกA แหลAงช+อปปx¡ง

ตลาดอาหารริมทางยามค่ำ อาหาร และการเที่ยวชมเมือง สAวนที่สองคือ การวิเคราะห=ความรู+สึกของ

นักทAองเที่ยวด+วยการจำแนกความรู+สึกเปoนเชิงบวกและเชิงลบ ซึ่งจะใช+โมเดลทั้งหมด 3 โมเดลได+แกA 

นาอีฟเบย= การถดถอยเชิงโลจิสติค และซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน โดยจะนำโมเดลทั้ง 3 มา รAวมกัน

ตัดสินใจซึ่งให+มีคAาความถูกต+องร+อยละ 88.62 สAวนที่สามคือการหาข+อมูลเชิงลึกโดยใช+เทคนิคตAางๆ 

ได+แกA การวิเคราะห=ความนิยม การวิเคราะห=ความเดAนและความแพรAหลาย การวิเคราะห=แนวโน+ม 

และสAวนสุดท+ายจะเปoนการเสนอแนวทางการประยุกต=ใช+โมเดลด+วยการสร+างเว็ปแอปพลิเคช่ันเพื่อใช+

ในการวิเคราะห=บทวิจารณ=แบบอัตโนมัติ 

ปกปÆอง (2565) ได+ทำการพัฒนาแบบจำลองการจำแนกประเภทความคิดเห็นที่เกี่ยวข+องกับ

ความมั่นคงโดยใช+เทคนิคเหมืองข+อมูล และเปรียบเทียบหาแบบจำลองที่มีประสิทธิภาพดีที่สุด ซึ่ง

ผู+วิจัยได+เลือกเก็บข+อมลูจากทวิตเตอร=ต้ังแตAเดือนธันวาคม พ.ศ. 2564 จนถึงเดือนมกราคม พ.ศ. 2565 

โดยใช+คำค+นที่เกี่ยวข+องกับองค=ประกอบของความมั่นคงแหAงชาติและจากคำแนะนำของผู+เช่ียวชาญได+

ข+อมูลทั้งหมด 1,638 ข+อความ ทำการฝ•กฝนข+อมูลด+วยอัลกอริทมึการจำแนกประเภททั้งหมด 10 ชนิด 

คือ Logistic Regression, Naive Bayes, Decision Trees, Random Forest, Stochastic Gradient 

Descent, Passive Aggressive, Perceptron, Support Vector Machine (SVM), K- Nearest 

Neighbors (KNN) และ Neural Network ผลพบวAาแบบจำลอง Random Forest มีประสิทธิภาพ

การจำแนกความคิดเห็นที่เกี่ยวข+องกับความมั ่นคงสูงที ่สุด โดยมีคAาความถูกต+องร+อยละ 89.84 

รองลงมาคือ Support Vector Machine มีคAาความถูกต+องร+อยละ 86.99 และ Logistic Regression 

ที่แม+จะมีคAาความถูกต+องร+อยละ 86.99 เทAากันกับ Support Vector Machine แตAมีคAาความแมAนยำ 

(Precision) และคAาความถAวงดุล (F-Measure) ต่ำกวAา Support Vector Machine 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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บทท่ี 3 

วิธีดำเนินการวิจยั 
 

ในบทน้ีได+นำเสนอวิธีการดำเนินงานวิจัยซึ่งประกอบด+วยข้ันตอนการวิจัย 4 สAวนดังแสดงใน

รูปที่ 3.1 แบAงออกเปoน 4 สAวนหลักได+แกA สีเขียวเปoนการเก็บรวบรวมข+อมูลในการวิจัยนี้มีการเก็บ

ข+อมูลทั้งหมด 3 รูปแบบตAอหุ+น 1 ตัว สีแดงเปoนสAวนของการเตรียมข+อมูลมีการใช+ตัดคำ 2 แบบคือ

PythaiNLP และ DeepCut ในงานวิจัยน้ี สAวนตAอมาคือสฟีÆาเปoนสAวนของการจำแนกความรู+สึกขAาวหุ+น

รายวันในสAวนนี้จะมีทั้งหมด 10 แบบจำลองที่นำมาชAวยในการหาคAาที่ดีที่สุดในการทำแบบจำลอง 

และสเีหลืองเปoนสAวนของการประเมินผล 

 

 

รูปท่ี 3.1 ข้ันตอนการดำเนินงานวิจัย 

 

3.1 การเก็บข%อมูลจากเว็บไซต? 
งานวิจัยนี้ได+ทำการรวบรวมข+อมูลจากแหลAงที่มา 2 ที่คือ หัวข+อขAาวจากเว็บไซต=ขAาวหุ+นตั้งแตA

เดือนมกราคม พ.ศ. 2561 จนถึงเดือนธันวาคม พ.ศ. 2565 ด+วยการใช+ภาษา Python บน Google 

Colab ซึ่งเปoนเครื่องมือพัฒนาโปรแกรมที่ทำงานบนคลาวด= (Cloud) ของ Google 
 

 

รูปท่ี 3.2  Google Colaboratory หรือ Google Colab  
 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ในวิจัยน้ีทำการดึงข+อมูลมาจาก 2 แหลAงข+อมูลคือ  

1. ข+อความหัวข+อขAาวเพื่อใช+ในการจำแนกความรู+สึก 

2. ราคาปxดรายวันของหุ+นทั้ง 2 ตัว 

โดยมีวิธีในการเก็บข+อมูลดังน้ี 

3.1.1 วิธีการเก็บข%อความหัวข%อขDาวเพ่ือใช%ในการจำแนกความรู%สึก 
วิธีการเก็บข+อความหัวข+อขAาวเพื่อใช+ในการจำแนกความรู +ส ึก จะทำการเก็บข+อมูลด+วย

เครื่องมือ Beautiful Soup ซึ่งเปoนเครื่องมือที่ใช+ในสำหรับดึงข+อมูลหน+าเว็บ หรือ HTML 

 

 

รูปท่ี 3.3  คำสั่งในการดึงข+อมลูจาก เว็บขAาวหุ+น ด+วย Beautiful Soup 
 

จากรูปที่ 3.3 เปoนการสั่งงานให+ทำการดึง ข+อมูลจากเว็บ www.kaohoon.com/page การดึง

ข+อมูลจะใช+คีย=เวิร=ดของหุ+นแตAละตัว เปoนคำค+นในการดึงข+อมูลหัวข+อขAาวมาเก็บไว+ใช+จำแนกความรู+สึก

จากหัวข+อขAาวตAอไป ในงานวิจัยน้ีจะมีการเก็บข+อมูลอยูAทั้งหมด 3 รูปแบบตAอหุ+น 1 ตัว  

รูปแบบการเก็บข+อมูล 

แบบ A คือ การเก็บข+อมูลหัวข+อขAาว โดยใช+ ช่ือยAอหุ+น เทAาน้ัน 

แบบ B คือ การเก็บข+อมูลหัวข+อขAาว โดยใช+ ช่ือยAอหุ+น และ คำที่เกี่ยวข+องกับธุรกิจของหุ+น 

แบบ C คือ การเก็บข+อมูลหัวข+อขAาว โดยใช+ ชื่อยAอหุ+น , คำที่เกี่ยวข+องกับธุรกิจของหุ+น และ 

หัวข+อขAาวเศรษฐกิจภายใน-นอกประเทศ 

เมื่อเก็บข+อมูลตามรูปแบบดังกลAาวจะได+ข+อมูลจำนวนหัวข+อขAาวตามตารางที่ 3.1 และ 3.2 ดังน้ี 

 
 
 
 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 



   24 

 
ตารางท่ี 3.1  รูปแบบที่ใช+ดึงข+อมลูของ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) 

รูปแบบ คีย?เวิร?ดท่ีใช%ดึงข%อมูลหัวข%อขDาว จำนวน 

A “RATCH” 317 หัวข+อขAาว 

B 

“RATCH”, “กvาซธรรมชาติ”, “ถAานหิน”, “น้ำมันเตา”, 

“ฟอสซิล”, “โรงไฟฟÆา”   

 

 1,501 หัวข+อขAาว 

C 

“RATCH”, “กvาซธรรมชาติ”, “ถAานหิน”, “น้ำมันเตา”, 

“ฟอสซิล”, “โรงไฟฟÆา”, “เศรษฐกิจภายในประเทศ”, 

“เศรษฐกจินอกประเทศ” 
 

6,904 หัวข+อขAาว 

 

ตารางท่ี 3.2  รูปแบบที่ใช+ดึงข+อมลูของ บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) 

รูปแบบ คีย?เวิร?ดท่ีใช%ดึงข%อมูลหัวข%อขDาว จำนวน 

A “QH” 65 หัวข+อขAาว 

B 

“QH”, “อสังหา”, “คอนโด”, “บ+าน”, “ปลAอยกู+”, 

“ดอกเบี้ย”, “หน้ีเสีย”, “ควอลิต้ีเฮ+าส=”   

 

 837 หัวข+อขAาว 

C 

“QH”, “อสังหา”, “คอนโด”, “บ+าน”, “ปลAอยกู+”, 

“ดอกเบี้ย”, “หน้ีเสีย”, “ควอลิต้ีเฮ+าส=”, “เศรษฐกจิ

ภายในประเทศ”, “เศรษฐกิจนอกประเทศ” 
 

6,240 หัวข+อขAาว 

 

ตารางท่ี 3.3  ตัวอยAางข+อความทีร่วบรวมจากเว็บขAาวหุ+น 

ข%อความหัวข%อขDาว วันท่ี 

ยกเลกิบริษัทรAวมทุนกัมพูชา ยันไมAกระทบการดำเนินงาน 25/01/2018 

อัดฉีดงบฯป©น้ีหมื่นลบ. ลุยเปxดดีล M&A โรงไฟฟÆาใน-ตปท. หวังเพิม่กำลงัผลิตอีก 

750MW 08/02/2018 

กำไรป© 60 ขยับลงเลก็น+อยเหลอื 6.11 พันลบ. เหตุรายได+ลด-ต+นทุนขายพุAง 14/02/2018 

ควักเงิน 1.3 พันลบ.ซื้อหุ+น “RAC” เพิ่ม หวังตAอยอดธุรกจิโรงไฟฟÆาในออสเตรเลีย 23/04/2018 

 

3.1.2 วิธีการเก็บข%อมูลราคาปöดรายวันของหุ%นท้ัง 2 ตัว 
การเก็บข+อมูลอีกสAวนคือข+อมูลพื้นฐานในการซื้อขายหุ+นรายวัน โดยเก็บข+อมูลจากเว็บไซต=ยาฮู

ไฟแนนซ=ต้ังแตAเดือนมกราคม พ.ศ. 2561 จนถึงเดือนธันวาคม พ.ศ. 2565 ด+วยการใช+ภาษา Python 

บน Google Colab ซึ่งเปoนเครื่องมือพัฒนาโปรแกรมที่ทำงานบนคลาวด= (Cloud) ของ Google ทำ
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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การเก็บข+อมูลด+วยเครื่องมือ Yahoo Finance ซึ่งเปoนชุดคำสั่งสำเร็จรูปที่ชAวยให+เราสามารถดึงข+อมูล

สาธารณะจาก Yahoo Finance มาได+ 
 

 

รูปท่ี 3.4 คำสั่งในการดึงข+อมลูจาก Yahoo Finance 

 

จากรูปที่ 3.4 เปoนการสั่งงานให+ทำการดึง ข+อมูลจากเว็บ https://finance.yahoo.com/  จะ

ได+ข+อมูลดังรูปที่ 3.5 
 

 

รูปท่ี 3.5  ตัวอยAางข+อมูลจาก Yahoo Finance 
 

เมื่อได+ข+อมูลทั้งสองสAวนแล+วก็เอาวันที่ของข+อมูลทั้งสองมาเช่ือมตAอกันจะได+ข+อมูลดังรูปที่ 3.6 
 

 

รูปท่ี 3.6  ตัวอยAางข+อมูลที่เช่ือมตAอกันแล+วผAานวันที ่
 
เมื่อได+ข+อมลูทั้ง 2 สAวนมาแล+วกจ็ะเข+าสูAกระบวนการสร+างคำตอบเพื่อใช+ในการฝ•กสอนแบบจำลอง

ประเภทการจำแนกในหัวข+อถัดไป 

3.1.3 การสร%างคำตอบเพ่ือใช%ในการฝùกสอนแบบจำลองประเภทการจำแนก 
กAอนที่จะนำข+อมูลไปใช+ในการจำแนกได+ต+องมีการสร+างคำตอบให+ชุดข+อมูลกAอนโดยกำหนดให+

คำตอบของแตAละหัวข+อขAาวมาจากการหาคAาความแตกตAางของราคาหุ+น โดยจากรูปที่ 3.6 ข+อมูลที่ได+มี

การเก็บมาจะมีวันที่และราคาปxด (วิกานดา และ อัญชนา, 2563) เพื่อใช+กำหนดสถานะของราคาปxด

ตลาดในแตAละวันจากสมการ 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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'X\\ = ]PMYS<VXWS, − ]PMYS<VXWS,^8 
 
 

กำหนดให+  'X\\   คือคAาความแตกตAางของราคาหุ+น 

]PMYS<VXWS,  คือราคาปxดของหุ+นวันทA	ีX  

]PMYS<VXWS,^8 คือราคาปxดของหุ+นวันที่	X -1 

จากน้ันนำคAา 'X\\ มาหาสถานะโดยกำหนดให+ 

'X\\ > 0  หมายถึง ราคาหุ+นมีแนวโน+มเปoนบวก (Positive)  

'X\\ < 0  หมายถึงราคาหุ+นมีแนวโน+มเปoนลบ (Negative)  

'X\\ = 0  หมายถึงราคาหุ+นมีแนวโน+มเปoนกลาง (Neutral) 

โดยในกระบวนการน้ีจะทำการจำแนกวAาแตAละหัวข+อความขAาวน้ันเปoนลักษณะข+อความที่เปoน ในทางมี

แนวโน+มเปoนบวกแนวโน+มเปoนลบหรือแนวโน+มเปoนกลาง โดยผAานขั้นตอนตAางๆ ตามรูปที่ 3.7 และ

แสดงตัวอยAางการกำหนดสถานะการจำแนกจากราคาปxดตามตารางที่ 3.4 

 

 
รูปท่ี 3.7 ข้ันตอนการจำแนกความรู+สึกจากขAาว 

 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ตารางท่ี 3.4 ตัวอยAางข+อมลูสถานะการจำแนกจากราคาปxด 

Date open high low close adj close volume Sentiment หัวข%อขDาว 

23/07/2018 52.25 52.25 51.75 52 43.149929 1413600 Nue - 

24/07/2018 51.75 52.25 51 51.25 42.5275688 4753800 Neg 

เข่ือนผลิตไฟฟÆา”เซเป©ยน-เซน้ำน+อย”

สปป.ลาวแตก จับตาเปxดบAายหุ+น 

RATCH รูดหนัก! 

25/07/2018 50.75 51.5 50.25 51.5 42.7350235 5827000 Pos 

โบรกฯช้ี “เข่ือนแตก” ฉุด RATCH 

กำลงัผลิตหด-กระทบราคาหุ+น 1 บ. จAอ

ชดใช+คAาเสียหายอื้อ 

 

3.2  การเตรียมข%อมูล 
 หลังจากทำการเก็บข+อมูลจากเว็ปไซต=เรียบร+อยแล+วจากหัวข+อที ่ 3.1 ข+อมูลรูปแบบของ

ข+อความน้ันไมAสามารถนำไปใช+ในการวิเคราะห=ได+ทันทีจะต+องมีกระบวนการในการเตรียมข+อมูล โดย

การเตรียมข+อมูลสAวนหัวข+อขAาวคือการนำข+อความหัวข+อขAาวมาเข+าสูAข้ันตอนการแปลงข+อมูลตAางๆ ให+

มีรูปแบบเปoนเวกเตอร=โดยมีกระบวนการแบAงเปoน 5 ข้ันตอนแสดงดังรูปที่ 3.7 
 

 

รูปท่ี 3.8  ข้ันตอนการเตรียมข+อมูล 
 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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 ตัวอยAางการเตรียมข+อมูลในการเตรียมข+อมูลน้ี ประโยคที่ใช+คือประโยค “ไตรมาส1โชว=กำไร

585ล+านบาทโต36%ยอดขายบ+านเพิ่ม-โรงแรมฟû¡น” ซึ่งจะต+องผAานขั้นตอนการเตรียมข+อมูลทั้ง 5

ข้ันตอน ได+แกA การลบเครื่องหมายวรรคตอน สัญลักษณ= และ ตัวเลข การนอร=มอลไลซ=ตัวอักษร การ

ตัดคำ โดยในสAวนการตัดคำนั้นจะมีการใช+ตัวตัดคำ 2 แบบ เพื่อนำผลที่ได+มาใช+ในการเปรียบเทียบ

ตAอไปโดยการตัดคำจะแบAงได+ดังน้ี 
 แบบ I ใช+ PythaiNLP ในการตัดคำข+อความหัวข+อขAาว 

 แบบ II  ใช+ DeepCut ในการตัดคำข+อความหัวข+อขAาว 

ตAอมาก็จะเปoนการลบกลุAมคำที่ไมAมีความหมาย และ การสกัดคุณลักษณะ ซึ่งจากประโยคตัวอยAาง

ดังกลAาวเมื่อ นำมาผAานข้ันตอนการเตรียมข+อทั้ง 5 ข้ันตอนดังน้ี 

3.2.1 การลบเคร่ืองหมายวรรคตอนและสญัลักษณ?ออก (Punctuation Removal) 
จากตัวอยAางข+อมูลหัวข+อขAาวประโยค “ไตรมาส1โชว=กำไร585ล+านบาทโต36%ยอดขายบ+าน

เพิ่ม-โรงแรมฟû¡น” จะเห็นได+วAาภายในข+อความที่นั้นมีสิ่งไมAพึงประสงค=รวมอยูAด+วย เชAนอักขระพเิศษ

หรือเครื่องหมายตAาง ๆ  มีถึงมีลิงก= (Link) และตัวเลขตAาง ๆ ด+วยเหตุนี้ผู+วิจัยจึงทำการลบสิ่งไมAพึ่ง

ประสงค=เหลAาน้ันออกไป เพื่อให+ได+ข+อความเพียงอยAางเดียว แสดงตัวอยAางผลลัพธ=ที่ได+จากการทำความ

สะอาดข+อมูลดังตารางที่ 3.5 
 

ตารางท่ี 3.5  ตัวอยAางข้ันตอนการการลบเครื่องหมายวรรคตอนสัญลักษณ=และตัวเลขออก 

ขั้นตอน คำอธิบาย ผล 

การลบเครื่องหมายวรรค

ตอนสัญลักษณ=และตัวเลข

ออก 

ลบเลข “1”, “585”, 

“36” และเครื่องหมาย 

“%” และ “-” ออก 

ไตรมาสโชว=กำไรล+านบาทโตยอดขาย

บ+านเพิ่มโรงแรมฟû¡น 

 

3.2.2 การนอล?มอลไลซ?ตัวอักษร (Character Normalization) 
การนอล=มอลไลซ=ตัวอักษรคือการแปลงคำตAางๆ ให+กลายเปoนตัวอักษรในแบบเดียวกันเพื่อ

ความสะดวกในการวิเคราะห= เชAนการแปลงตัวอักษรตัวเล็กในภาษาอังกฤษ เน่ืองจากคอมพิวเตอร=จะ

มองตัวอักษร=เล็กใหญAเปoนคนละตัวกันจากประโยค “ไตรมาสโชว=กำไรล+านบาทโตยอดขายบ+านเพิ่ม

โรงแรมฟû¡น” ที่ได+มาจากการขั้นตอนการการลบเครื่องหมายวรรคตอนสัญลักษณ=และตัวเลขออกจะ

เห็นได+วAาภายในข+อความที่น้ันไมAมีตัวอักษรภาษาอังกฤษอยูAเมื่อแปลงมาจึงได+ประโยคเหมือนเดิม 

แสดงตัวอยAางผลลัพธ=ที่ได+จากการนอล=มอลไลซ=ตัวอักษรดังตารางที่ 3.6 

 

 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ตารางท่ี 3.6  ตัวอยAางการนอล=มอลไลซ=ตัวอักษร 

ขั้นตอน คำอธิบาย ผล 

การนอร=มอลไลซ=ตัวอักษร 
ทำให+อยูAในรปูแบบ

เดียวกัน 

ไตรมาสโชว=กำไรล+านบาทโตยอดขาย

บ+านเพิ่มโรงแรมฟû¡น 

 

3.2.3 การตัดคำ (Tokenization) 
การนำประโยคมาแบAงออกเปoนคำตAางๆ ในงานวิจัยนี้จะใช+ตัวตัดคำ 2 แบบคือ แบบ I ใช+ 

PythaiNLP ในการตัดคำข+อความหัวข+อขAาว แบบ II ใช+ DeepCut ในการตัดคำข+อความหัวข+อขAาว

จากประโยค “ไตรมาสโชว=กำไรล+านบาทโตยอดขายบ+านเพิ่มโรงแรมฟû¡น” ที่ได+มาจากการข้ันตอนการ

นอล=มอลไลซ=ตัวอักษรเมื่อนำมาตัดคำแล+ว แสดงตัวอยAางผลลัพธ=ที่ได+จากการตัดคำดังตารางที่ 3.7 

 

ตารางท่ี 3.7  ตัวอยAางการเปรียบเทียบผลของตัวตัดคำ  

ตัวตัดคำ ผล 

การตัดคำด+วย PythaiNLP ไตรมาส โชว= กำไร ล+าน บาท โต ยอดขาย บ+าน เพิ่ม โรงแรม ฟû¡น 

การตัดคำด+วย Deepcut ไตรมาส โชว= กำไร ล+าน บาท โตยอด ขาย บ+าน เพิ่ม โรง แรม ฟû¡น 

 
3.2.4 การกำจัดคำหยุด (Stop Word Removal) 

การกำจัดคำหยุด (Stop Word Removal) เปoนการลบคำคุณลักษณะหรือคำที่ไมAมีนัยสำคัญ

ในข+อความออกไป โดยที ่ความหมายของข+อความนั ้นจะไมAเปลี ่ยนแปลงไปจากเดิมเพื ่อลดความ

ซับซ+อนของข+อมูลลง แสดงตัวอยAางผลลัพธ=ที่ได+จากการลบคำหยุดดังตารางที่ 3.8 

 
ตารางท่ี 3.8  ตัวอยAางการกำจัดคำหยุด 

ขั้นตอน คำอธิบาย ผล 

การลบกลุAมคำที่ไมAมี

ความหมาย 

ลบคำวAา “โต” เพราะ 

จะมหีรือไมAความหมาย

ของประโยคยังคงเดิม 

ไตรมาส โชว= กำไร ล+าน บาท ยอดขาย 

บ+าน โรงแรม ฟû¡น 

 
3.2.5 การวิเคราะห?คำในแตDละกลุDม (Analysis Word in Group) 

การวิเคราะห=คำในแตAละกลุAมโดยดูจากความถี่ของคำด+วย Word Cloud หมายถึงการสร+าง

ภาพที่แสดงถึงความถ่ีของคำที่ปรากฏในกลุAมข+อมูล โดยคำที่มีความถ่ีมากจะปรากฏในภาพด+วยขนาด

ที่ใหญAกวAา และคำที่มีความถี่น+อยจะปรากฏด+วยขนาดที่เล็กกวAา วิธีนี้ชAวยให+สามารถมองเห็นคำที่

สำคัญและบAอยในข+อมูลได+งAายข้ึน ได+มองเห็นภาพรวมของคำที่มีความสำคัญและพบมากในกลุAมข+อมลู

(Heimerl et al., 2014) เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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3.2.6 การสกัดคุณลักษณะ (Feature Extraction) 

การสกัดคุณลักษณะ (Feature Extraction) เปoนกระบวนการแปลงข+อมูลให+อยูAในรูปแบบที่

คอมพิวเตอร=สามารถประมวลผลได+เรียกวAาการทำดัชนี (Indexing) เพื ่อสร+างตัวแทนเอกสาร 

(Document Terms Matrix) ที่อยูAในรูปของเวกเตอร=ของน้ำหนักคำ (Term Weighting) ซึ่งการทำ

ดัชนี (Indexing) แสดงตัวอยAางตัวแทนเอกสารที่ได+จากการสกัดคุณลักษณะ (Feature Extraction) 

ดังตารางที่ 3.9 

ตารางท่ี 3.9  ตัวอยAางตัวแทนเอกสารที่ได+จากการสกัดคุณลักษณะ (Feature Extraction) 

ข%อความ กำไร 
กüาซ

ชีวภาพ 

กüาซ

ธรรมชาติ 
ขาย ตั้งเป†า ถDานหิน 

ขาย หุ+นกู+ พัน ล+าน บาท เกล้ียง ลุย ขยาย โรงไฟฟÆา 

ตั้งเปÆา ป© แตะ พัน เมกะ วตัต= 0 0 0 0.226599 0.308631 0 

ไตรมาส โชว= กำไร ล+าน บาท โตยอด ขาย บ+าน เพ่ิม 

โรง แรม ฟû¡น 0 0 0 0 0 0 

จAอ โรงไฟฟÆา กvาซชีวภาพ เดือน ดัน รายได+ ป© 
0 0.593998 0 0 0 0 

กำไร แตะ ล+าน บาท ป©กAอน ล+าน บาท ธุรกิจ ถAานหิน 

เอทานอล 0.214927 0 0 0 0 0.221682 

ไลเซนส= นำเข+า แสน ตัน ป© ปÆอน โรงไฟฟÆา ในเครือ 
0 0 0 0 0 0 

 
3.3 การจำแนกความรู%สึกจากขDาวหุ%นรายวัน 

หลังจากได+ที่ได+ทำการสกัดคุณลักษณะและแปลงหัวข+อความเปoนเวกเตอร=ด+วยภาษาไพธอน

แล+วในขั้นตอนกAอนหน+า ข+อมูลเหลAานี้จะถูกนำมาเข+ากระบวนการฝ•กฝนข+อมูลด+วยอัลกอริทึมการ

จำแนกประเภททั้งหมด 10 ชนิด คือ การถดถอยเชิงโลจิสติค (Logistic Regression) นาอีฟเบย= 

(Naïve Bayes) การหาคAาด+วยเพื่อนบ+านที่ใกล+ที่สดุ k จุด (K-Nearest Neighbors) ซัพพอร=ตเวกเตอร=

แมชชีน (Support Vector Machines) ปÇาสุAม (Random Forest) ต+นไม+ตัดสินใจ (Decision Tree) 

ตัวจำแนกแบบโครงขAายประสาทเทียมหลายชั้น (MLP) เพอร=เซปตรอน (Perceptron) สโตแคสติก

การ=เดียนดิเซนท= (SGD) พาสซีฟ อากัสซีฟ (Passive Aggressive) โดยใช+ไลบรารี่ Sklearn ซึ่งเปoน

ไลบารี่สำหรับสร+างโมเดลการเรียนรู+ของเครื่องในภาษาไพธอน ซึ่งหลังจากข+อมูลผAานกระบวนการ

เตรียมข+อมูลในหัวข+อที่ 3.2 แล+วข+อมูลจะมีการแบAงชุดข+อมูลเปoน ชุดข+อมูลเรียนรู+ 70% ชุดข+อมูล

ทดสอบ 30% การแบAงข+อมูลแบบนี้มีข+อดีหลายประการโดยเฉพาะกับข+อมูลขนาดเล็ก (Jason., 

2020) แบAงโดยการสุAม หลังจากน้ันจะถูกนำไปสร+างโมเดล  

3.3.1 การถดถอยเชิงโลจิสติค (Logistic Regression) 

การสร +างการถดถอยเช ิงเส +นโลจ ิสต ิคจะใช+หน ึ ่ งในไลบราร ี ่ย Aอยของ Sklearn คือ

Sklearn.linear_model.LogisticRegression ที่ใช+สำหรับโมเดลเชิงเส+นและในงานวิจัยนี้มีการปรับ

จูนคAา C ด+วย ซึ่งพารามิเตอร= C ใน Logistic Regression เปoนพารามิเตอร=ที่ใช+ในการควบคุมการ

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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แพรAกระจาย (Regularization) ของโมเดล Regularization ชAวยในการปÆองกันปõญหา Overfitting 

การหาคAาพารามิ เตอร =ท ี ่ เหมาะสมท ี ่ส ุดสำหรับ Logistic Regression สามารถทำได +โดยใช+  

GridSearchCV ซึ่งเปoนเครื่องมือในไลบรารี Sklearn ที่ชAวยให+เราค+นหาคAาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดโดย

การทดลองคAาในชAวงที่กำหนดและประเมินผลโดยใช+วิธีการ Cross-validation ในข้ันตอนการปรับจูน

คAา C ด+วย GridSearchCV เราจะกำหนดชAวงของคAาพารามิเตอร= C ที่ต+องการทดลองที่ [0.1, 1, 10, 

100] จากน้ัน GridSearchCV จะทำการฝ•กโมเดลสำหรับแตAละคAาของ C และประเมินผลโดยใช+วิธีการ 

Cross-validation หลังจากน้ันจะเลือกคAาพารามิเตอร=ที่ให+ผลดีที่สุด 

3.3.2 นาอีฟเบย? (Naïve Bayes) 

การสร+างนาอีฟเบย=จะใช+ไลบรารี Sklearn.naive_bayes ซึ่งเปoนหนึ่งในไลบรารี่ยAอยของ 

Sklearn ที่ใช+สำหรับการสร+างโมเดลนาอีฟเบย=สำหรับงานประเภทการจำแนก (Classification) และ

ในงานวิจัยน้ีมีการปรับจูนคAา alpha ด+วย ซึ่งพารามิเตอร= alpha ในนาอีฟเบย=เปoนพารามิเตอร=ที่ชAวย

ในการแก+ปõญหาข+อมูลที่ไมAมีในชุดฝ•ก (Training set) โดยการเพิ่มคAาเล็กน+อยเข+าไปในจำนวนการนับ

ของแตAละลักษณะ (Feature) เพื่อไมAให+คAาความนAาจะเปoนเปoนศูนย= คAา alpha ที่เหมาะสมจะชAวยเพิ่ม

ความแมAนยำของโมเดลในการทำนายผล การหาคAาพารามิเตอร= alpha ที่เหมาะสมที่สุดสำหรับ นา

อีฟเบย=สามารถทำได+โดยใช+ GridSearchCV ซึ่งเปoนเครื่องมือในไลบรารี Sklearn ที่ชAวยให+เราค+นหา

คAาพารามิเตอร=ที่ดีที ่สุดโดยการทดลองคAาในชAวงที ่กำหนดและประเมินผลโดยใช+วิธีการ Cross-

validation ในข ั ้นตอนการปร ับจ ูนค Aา alpha ด +วย GridSearchCV จะม ีการกำหนดชAวงของ

คAาพารามิเตอร= alpha ที่ต+องการทดลองที่ [0.0001, 0.001, 0.01, 1] จากน้ัน GridSearchCV จะทำ

การฝ•กโมเดลสำหรับแตAละคAาของ alpha และประเมินผลโดยใช+วิธีการ Cross-validation หลังจาก

น้ันจะเลือกคAาพารามิเตอร=ที่ให+ผลดีที่สุด 

3.3.3 การหาคDาด%วยเพ่ือนบ%านท่ีใกล%ท่ีสุด k จุด (K-Nearest Neighbors) 

การสร+าง K-Nearest Neighbors จะใช+ไลบรารี Sklearn.neighbors ซึ่งเปoนหน่ึงในไลบรารี่

ยAอยของ Sklearn ที่ใช+สำหรับการสร+างโมเดล K-Nearest Neighbors และในงานวิจัยน้ีมีการปรับจูน

คAาพารามิเตอร=ที่สำคัญที่สุดของ K-Nearest Neighbors คือจำนวนของเพื่อนบ+าน (n_neighbors) ที่

เหมาะสมที่สุดสำหรับ K-Nearest Neighbors สามารถทำได+โดยใช+ GridSearchCV ซึ่งเปoนเครื่องมือ

ในไลบรารี Sklearn ที่ชAวยให+เราค+นหาคAาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดโดยการทดลองคAาในชAวงที่กำหนดและ

ประเมินผลโดยใช+วิธีการ Cross-validation การใช+ GridSearchCV กับ K-Nearest Neighbors จะ

ทำการปรับจูนคAาของ n_neighbors โดยพิจารณาคAาที ่แตกตAางกันที่ [3, 5, 7] ซึ ่งเปoนคAาที ่นิยม

นำมาใช+ในการทดสอบ  

3.3.4 ซัพพอร?ตเวกเตอร?แมชชีน (Support Vector Machines) 

การสร+างซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีนจะใช+ไลบรารี Sklearn.svm ซึ่งเปoนหนึ่งในไลบรารี่ยAอย

ของ Sklearn ที่ใช+สำหรับการสร+างโมเดลซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีนสำหรับงานประเภทการจำแนก 

(Classification) และในงานวิจัยนี้มีการปรับจูนคAาพารามิเตอร=ของซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีนโดยใช+ 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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GridSearchCV เปoนเครื่องมือที่ชAวยในการค+นหาคAาพารามิเตอร=ที่เหมาะสมที่สุดสำหรับโมเดล โดย

การทดลองคAาตAาง ๆ  และทำการ Cross-validation หลายครั้งเพื่อหาชุดคAาที่ให+ผลดีที่สุด พิจารณา

คAาพารามิเตอร=โดยจะมี C พารามิเตอร=ที่ควบคุม trade-off ระหวAางการมีขอบเขตที่กว+างกบัการจัด

กลุAมข+อมูลอยAางถูกต+อง คAาที่ต่ำจะทำให+ขอบเขตกว+างขึ้นแตAมีการยอมให+ข+อมูลบางจุดอยูAผิดกลุAม 

ในขณะที่คAาที่สูงจะพยายามจัดกลุAมข+อมูลให+ถูกต+องมากที่สุดในที่น้ีใช+คAา [0.1, 1, 10] kernel ฟõงก=ชัน

ที่ใช+แปลงข+อมูลให+อยูAในมิติที่สงูข้ึน มี kernel หลายประเภทคือ linear rbf (Radial Basis Function) 

poly และคAา gamma พารามิเตอร=ที่ใช+กับ kernel rbf เพื่อกำหนดรูปทรงของพื้นที่ในมิติสูงที่ใช+แบAง

ข+อมูลชAวงคAาพารามิเตอร=ที่ใสAเข+าไปคือ scale และ auto 

3.3.5 ปÜาสุDม (Random Forest) 

การสร+างปÇาสุAมจะใช+ไลบรารี Sklearn.ensemble.RandomForestClassifier ซึ่งเปoนหน่ึงใน

ไลบรารี ่ยAอยของ Sklearn ที ่ใช+สำหรับการสร+างโมเดลสุ AมปÇาไม+สำหรับงานประเภทการจำแนก 

(Classification) โดยในงานวิจัยนี้จะมีการปรับจูนคAาพารามิเตอร=ของปÇาสุAมโดยใช+ GridSearchCV 

เปoนเครื่องมือที่ชAวยในการค+นหาคAาพารามิเตอร=ที่เหมาะสมที่สุดสำหรับโมเดล โดยการทดลองคAาตAาง 

ๆ และทำการ Cross-validation หลายครั้งเพื่อหาชุดคAาที่ให+ผลดีที่สุด สำหรับการปรับจูนปÇาสุAมจะ

พิจารณาคAาพารามิเตอร=ดังน้ี n_estimators: [100, 200, 300] และmax_depth: [None, 10, 20] 

3.3.6 ต%นไม%ตัดสนิใจ (Decision Tree) 

การสร+างต+นไม+ตัดสินใจจะใช+ไลบรารี Sklearn.tree.DecisionTreeClassifier ซึ่งเปoนหน่ึงใน

ไลบรารี่ยAอยของ Sklearn ที่ใช+สำหรับการสร+างโมเดลต+นไม+ตัดสินใจสำหรับงานประเภทการจำแนก

(Classification) โดยในงานวิจัยนี ้จะมีการปรับจูนคAาพารามิเตอร=ของต+นไม+ตัดสินใจไม+โดยใช+ 

GridSearchCV เปoนเครื่องมือที่ชAวยในการค+นหาคAาพารามิเตอร=ที่เหมาะสมที่สุดสำหรับโมเดล โดย

การทดลองคAาตAาง ๆ และทำการ Cross-validation หลายครั้งเพื่อหาชุดคAาที่ให+ผลดีที่สุด สำหรับการ

ปรับจูนต+นไม+ตัดสินใจเราจะพิจารณาคAาพารามิเตอร=ดังนี ้ max_depth: [None, 10, 20] โดย 

max_depth คือความลึกสูงสุดของต+นไม+ตัดสินใจ การกำหนดคAาให+ None จะทำให+ต+นไม+โตจนกวAา

ทุกใบจะบริสุทธ์ิ หรือจนกวAาจะมีตัวอยAางน+อยกวAาคAาข้ันต่ำ การจำกัดความลึกของต+นไม+สามารถชAวย

ลดความซับซ+อนและปÆองกันการ Overfitting 

3.3.7 ตัวจำแนกแบบโครงขDายประสาทเทียมหลายชั้น (MLP) 

 การสร +างตัวจำแนกแบบโครงขAายประสาทเทียมหลายชั ้น (Multi-Layer Perceptron 

Classifier) เปoนอัลกอริทึมการเรียนรู+ด+วยเครื่องแบบเครือขAายประสาทเทียม (Neural Network) ที่ใช+

งานง Aายและมีประสิทธิภาพสูงในการจำแนก (Classification) MLP เปoนเคร ือขAายประสาทที่

ประกอบด+วยชั ้นข+อมูลเข+า (Input Layer) ชั ้นข+อมูลซAอน (Hidden Layers) และชั ้นข+อมูลออก

(Output Layer) การใช+งาน MLPClassifier จากไลบรารี Sklearn ของ Python และวิธีการปรับจูน

พารามิเตอร=ด+วย GridSearchCV โดยพารามิเตอร=ที ่มีการปรับจูนคือ hidden_layer_sizes หรือ

ขนาดของชั้นข+อมูลซAอนในเครือขAายประสาท พารามิเตอร=นี้กำหนดจำนวนและขนาดของชั้นข+อมูล
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ซAอนคือ (100,) หมายถึงมีช้ันข+อมูลซAอน 1 ช้ันที่มี 100 หนAวยประสาท (Neurons) (50, 50) หมายถึง

มีช้ันข+อมูลซAอน 2 ช้ันที่แตAละช้ันมี 50 หนAวยประสาทและ (50, 100) หมายถึงมีช้ันข+อมูลซAอน 2 ช้ันที่

แตAละช้ันมี 50 กับ 100 หนAวยประสาท 

3.3.8 เพอร?เซปตรอน (Perceptron) 

การสร+างเพอร=เซปตรอนจะใช+ไลบรารี Sklearn.linear_model.Perceptron ซึ่งเปoนหน่ึงใน

ไลบรารี่ยAอยของ Sklearn ที่ใช+สำหรับการสร+างโมเดลเพอร=เซปตรอนสำหรับงานประเภทการจำแนก 

(Classification) โดยในงานวิจ ัยนี ้จะมีการปรับจ ูนคAาพารามิเตอร=ของเพอร=เซปตรอนโดยใช+ 

GridSearchCV เปoนเครื่องมือที่ชAวยในการค+นหาคAาพารามิเตอร=ที่เหมาะสมที่สุดสำหรับโมเดล โดย

การทดลองคAาตAาง ๆ และทำการ Cross-validation หลายครั้งเพื่อหาชุดคAาที่ให+ผลดีที่สุด สำหรับการ

ปรับจูนเพอร=เซปตรอนจะพิจารณาคAาพารามิเตอร=ดังน้ี alpha: [0.0001, 0.001, 0.01] โดยคAา alpha 

คือพารามิเตอร=ที่ใช+ในการควบคุมอัตราการเรียนรู+ (Learning Rate) หรือคAาปรับแก+ของน้ำหนักใน

กระบวนการฝ•กสอน คAาที่สูงกวAาจะทำให+การเปลี่ยนแปลงของน้ำหนักใหญAขึ้น แตAก็อาจทำให+การ

ฝ•กสอนไมAเสถียร ขณะที่คAาที่ต่ำกวAาจะทำให+การเปลี่ยนแปลงของน้ำหนักเล็กลงและกระบวนการ

ฝ•กสอนเสถียรมากข้ึน 

3.3.9 สโตแคสติกการ?เดียนดิเซนท? (SGD) 

การสร+างการลดความชันแบบสุAมจะใช+ไลบรารี Sklearn.linear_model.SGDClassifier ซึ่ง

เปoนหน่ึงในไลบรารี่ยAอยของ Sklearn ที่ใช+สำหรับการสร+างโมเดลการลดความชันแบบสุAมสำหรับงาน

ประเภทการจำแนก (Classification) โดยในงานวิจัยนี้จะมีการปรับจูนคAาพารามิเตอร=ของการลด

ความชันแบบสุAมโดยใช+ GridSearchCV เปoนเครื่องมือที่ชAวยในการค+นหาคAาพารามิเตอร=ที่เหมาะสม

ที่สุดสำหรับโมเดลจากการทดลองคAาตAาง ๆ และทำการ Cross-validation หลายครั้งเพื่อหาชุดคAาที่

ให+ผลดีที ่สุด สำหรับการปรับจูนการลดความชันแบบสุ AมจะพิจารณาคAาพารามิเตอร=ดังน้ี alpha: 

[0.0001, 0.001, 0.01] โดยคAา alpha คือพารามิเตอร=การเรียนรู+ที่ใช+ในการปÆองกันการ Overfitting 

การปรับน้ำหนัก คAา alpha ที่ต่ำหมายถึงการลดการปรับน้ำหนักอยAางมาก ในขณะที่คAา alpha ที่สูง

หมายถึงการลดการปรับน้ำหนักน+อยลง 

3.3.10 พาสซีฟ อากัสซีฟ (Passive Aggressive) 

การสร+างพาสซีฟ อากัสซีฟ จะใช+ไลบรารี่ยAอยของ Sklearn คือ Sklearn.linear_model. 

PassiveAggressiveClassifier ที่ใช+สำหรับการสร+างโมเดลพาสซีฟ อากัสซีฟ โดยในงานวิจัยน้ีจะมีการ

ปรับจูนคAาพารามิเตอร=ของพาสซีฟ อากัสซีฟ โดยใช+ GridSearchCV เปoนเครื่องมือที่ชAวยในการค+นหา

คAาพารามิเตอร=ที่เหมาะสมที่สุดสำหรับโมเดลจากการทดลองคAาตAาง ๆ และทำการ Cross-validation 

หลายครั ้งเพื ่อหาชุดคAาที ่ให+ผลดีที ่ส ุด สำหรับการปรับจูนการลดความชันแบบสุ Aมจะพิจารณา

คAาพารามิเตอร=ดังน้ี C: [0.1, 1, 10] โดยคAา C คือพารามิเตอร=ที่ใช+ในการควบคุมอัตราการอัปเดตของ

โมเดล คAาที่ต่ำหมายถึงการอัปเดตที่น+อยและระมัดระวัง ในขณะที่คAาที่สูงหมายถึงการอัปเดตที่มาก

และรวดเร็ว การเลือกคAา C ที่เหมาะสมเปoนสิ่งสำคัญเน่ืองจากมีผลตAอประสิทธิภาพของโมเดล 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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3.3.11 สรุปผลการปรับคDาพารามิเตอร? 

การปรับคAาพารามิเตอร=เปoนข้ันตอนสำคัญในการพัฒนาแบบจำลอง เพื่อให+ได+ประสิทธิภาพที่

ดีที ่ส ุดในงานวิจัยนี ้มีการปรับคAาพารามิเตอร=โดยการใช+ GridSearchCV ที ่เปoนเครื ่องมือค+นหา

คAาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดโดยการสำรวจคAาที่เปoนไปได+ทั้งหมดในชAวงที่กำหนดโดยมีการกำหนดชAวงคAา

ของแตAละแบบจำลอง การแสดงจะแยกตามชุดข+อมูลสAวนแรกจะเปoนชุดข+อมูลของบริษัท ราช กรุvป 

จำกัด (มหาชน) (RATCH) การกำหนดชAวงคAาของแตAละแบบจำลองตามตารางที ่ 3.10 และแสดง

คAาพารามิเตอร=ที่ใช+เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองในตารางที่ 3.11 ตามมาด+วย บริษัท ควอลิตี้เฮ+าส= 

จำกัด (มหาชน) (QH) แสดงการกำหนดชAวงคAาของแตAละแบบจำลองตามตารางที ่ 3.12 และ

คAาพารามิเตอร=ที่ใช+เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองในตารางที่ 3.13  

 
ตารางท่ี 3.10 พารามิเตอร=ที่นำมาใช+ในการต้ังคAาสำหรบัเพิม่ประสิทธิภาพของแบบจำลอง (RATCH) 

แบบจำลอง พารามิเตอร? คำอธิบาย ชDวงคDาท่ีพิจารณา 

Logistic Regression C Regularization parameter 0.1, 1, 10, 100 

Naive Bayes alpha   0.0001, 0.001, 0.01, 1 

KNN n_neighbors Regularization parameter 3, 5, 7 

 

SVM 

  

  

kerner Kernal ‘linear’, ‘poly’, ‘rbf’ 

gamma Kernal Coefficient ‘scale’, ‘auto’ 

C Regularization parameter 0.1, 1, 10 

Random Forest 

  

N Number of Estimators 100, 200, 300 

MaxDepth   None, 10, 20 

Decision Tree MaxDepth   None, 10, 20 

Neural network hidden_layer_sizes   (100,), (50, 50), (50, 100) 

Perceptron alpha   0.0001, 0.001, 0.01 

Stochastic Gradient Descent alpha   0.0001, 0.001, 0.01 

Passive Aggressive C Regularization parameter 0.1, 1, 10 

 

 

 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ตารางท่ี 3.11 คAาพารามเิตอร=ที่ใช+เพิ่มประสทิธิภาพแบบจำลอง (RATCH) 

แบบจำลอง คDาท่ีดีท่ีสุด 

Logistic Regression C = 100 

Naive Bayes alpha = 1 

KNN N_neighbors = 7 

SVM C = 1, Gamma = scale, kernel=rbf 

Random Forest max_depth=10, n_estimators=200 

Decision Tree max_depth=None 

Neural network hidden_layer_sizes=50, 100 

Perceptron alpha=0.0001 

Stochastic Gradient Descent alpha=0.0001 

Passive Aggressive C=10 

 
ตารางท่ี 3.12 พารามิเตอร=ที่นำมาใช+ในการต้ังคAาสำหรบัเพิม่ประสิทธิภาพของแบบจำลอง (QH) 

แบบจำลอง พารามิเตอร? คำอธิบาย ชDวงคDาท่ีพิจารณา 

Logistic Regression C Regularization parameter 0.1, 1, 10, 100 

Naive Bayes alpha   0.0001, 0.001, 0.01, 1 

KNN n_neighbors Regularization parameter 3, 5, 7 

SVM 

  

  

kerner Kernal ‘linear’, ‘poly’, ‘rbf’ 

gamma Kernal Coefficient ‘scale’, ‘auto’ 

C Regularization parameter 0.1, 1, 10 

Random Forest 

  

N Number of Estimators 100, 200, 300 

MaxDepth   None, 10, 20 

Decision Tree MaxDepth   None, 10, 20 

Neural network hidden_layer_sizes   (100,), (50, 50), (50, 100) 

Perceptron alpha   0.0001, 0.001, 0.01 

Stochastic Gradient Descent alpha   0.0001, 0.001, 0.01 

Passive Aggressive C Regularization parameter 0.1, 1, 10 
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ตารางท่ี 3.13 คAาพารามเิตอร=ที่ใช+เพิ่มประสทิธิภาพแบบจำลอง (QH) 

แบบจำลอง คDาท่ีดีท่ีสุด 

Logistic Regression C = 100 

Naive Bayes Alpha = 1.0 

KNN N_neighbors = 3 

SVM C = 10, Gamma = scale, kernel=linear 

Random Forest max_depth=20, n_estimators=300 

Decision Tree max_depth=None 

Neural network hidden_layer_sizes=50, 100 

Perceptron alpha=0.0001 

Stochastic Gradient Descent alpha=0.001 

Passive Aggressive C=1 

 
3.4  การวัดประสิทธิภาพ 

วิธีการประเมินและเปรียบประสิทธิภาพของแตAละแบบจำลองนั ้น จะใช+ตัววัดคือตาราง 

Confusion matrix เพื ่อเปร ียบเทียบข+อมูลจร ิงและข+อมูลที ่ เปoนผลลัพธ=จากการทำนายของ

แบบจำลอง โดยจะนำผลการทำนายมาคำนวณหาคAาความถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยำ 

(Precision) คAาความระลึก (Recall) และคAาความถAวงดุล (F-Measure) จากน้ันจึงนำผลการคำนวณ

มาวิเคราะห=และทำการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจำลอง เพื่อหาแบบจำลองที่ดีที่สุด 
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บทท่ี 4 

ผลการวิจัยและการอภิปรายผล 

 
จากบทที่ 3 ที่ได+มีการนำเสนอข้ันตอนการดำเนินงานวิจัยและได+นำเสนอดังรูปที่ 3.1 สำหรับ

บทที่ 4 จะเปoนผลการศึกษาในสAวนตAางๆ ซึ่งประกอบไปด+วย การเก็บรวบรวมข+อมูลที่ใช+ในการวจิัย

การวิเคราะห=ความรู+สึกจากหัวข+อขAาวหุ+น การวิเคราะห=ความรู+สึกจากหัวข+อขAาวหุ+น และ ผลการ

เปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจำลองสAวนการวิเคราะห=ความรู+สึกจากจากหัวข+อขAาวหุ+น 

 

4.1  ลักษณะของข%อมูลที่ใช%ในการทดลอง 
 ข+อมูลที่ใช+ในการศึกษาเปoนข+อความหัวข+อขAาว ที่ถูกดึงมากจากเว็บไซต=ขAาวหุ+นระหวAางป© พ.ศ.

2561 - 2565 จำนวนข+อมูลของบริษัท ราช กรุ vป จำกัด (มหาชน) (RATCH) ที ่นำมาทดลองจะมี

ทั้งหมด 3 ชุดข+อมูล โดยแยกเปoน  

1) ข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เทAาน้ัน  

2) ข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) และ ปõจจัยที่เกี่ยวข+องกับ

บริษัทโดยมีข+อมูลที่เกี่ยวข+องกับ “กvาซธรรมชาติ”, “ถAานหิน” , “น้ำมันเตา” , “ฟอสซิล” และ

“โรงไฟฟÆา”รAวมด+วย 

3) ข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH)  ปõจจัยที่เกี่ยวข+องกับบริษัท

โดยมีข+อมูลที่เกี่ยวข+องกับ “กvาซธรรมชาติ”, “ถAานหิน” , “น้ำมันเตา” , “ฟอสซิล” ,“โรงไฟฟÆา” และ

ยังมีการนำหัวข+อขAาว “เศรษฐกิจภายในประเทศ” และ “เศรษฐกิจนอกประเทศ”เข+ามารAวมด+วย 

สAวนบริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) นำมาทดลองจะมีทั้งหมด 3 ชุดข+อมูล 

1) ข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) เทAาน้ัน  

2) ข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ควอลิตี้เฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) และ ปõจจัยที่เกี่ยวข+องกับ

บริษัทโดยมีข+อมูลที่เกี่ยวข+องกับ “อสังหา”, “คอนโด”, “บ+าน”, “ปลAอยกู+”, “ดอกเบี้ย”, “หน้ีเสีย” 

และ “ควอลิต้ีเฮ+าส=” รAวมด+วย 

3) ข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ควอลิตี้เฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) ปõจจัยที่เกี่ยวข+องกบับริษัท

โดยมีข+อมูลที่เกี่ยวข+องกับ “อสังหา”, “คอนโด”, “บ+าน”, “ปลAอยกู+”, “ดอกเบี้ย”, “หน้ีเสีย”, “ควอ

ลิต้ีเฮ+าส=” และยังมีการนำหัวข+อขAาว “เศรษฐกิจภายในประเทศ” และ “เศรษฐกิจนอกประเทศ”เข+า

มารAวมด+วย โดยมีจำนวนขAาวทั้งสิ้นดังตารางที่ 4.1 
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ตารางท่ี 4.1 จำนวนข+อมลูของ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH)  

ลำดับ ข%อมูล ข%อมูลสอน ข%อมูลทดสอบ รวม 

1 
ข+อมูลที่เก่ียวกับ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) 

(RATCH) เทAาน้ัน 

222  

หัวข+อขAาว 

95 

หัวข+อขAาว 

317 

หัวข+อขAาว 

2 

ข+อมูลที่เก่ียวกับ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) 

(RATCH) และปõจจัยที่เก่ียวข+องกับบริษัทโดยมี

ข+อมูลที่เก่ียวข+องกับ “กvาซธรรมชาติ”, “ถAานหิน”, 

“น้ำมันเตา”, “ฟอสซิล” และ “โรงไฟฟÆา” รAวม

ด+วย 

1,050 

หัวข+อขAาว 

451 

หัวข+อขAาว 

1,501 

หัวข+อขAาว 

3 

ข+อมูลที่เก่ียวกับ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) 

(RATCH)  ปõจจัยที่เก่ียวข+องกับบริษัทโดยมีข+อมูลที่

เก่ียวข+องกับ “กvาซธรรมชาติ”, “ถAานหิน”  

“น้ำมันเตา” , “ฟอสซิล” ,“โรงไฟฟÆา” และยังมี

การนำหัวข+อขAาว “เศรษฐกิจภายในประเทศ”และ

“เศรษฐกิจนอกประเทศ” เข+ามารAวมด+วย 

4,833 

หัวข+อขAาว 

2,071 

หัวข+อขAาว 

6,904 

หัวข+อขAาว 

 

ตารางท่ี 4.2 จำนวนข+อมลูข+อมลูของ บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH)  

ลำดับ ข%อมูล ข%อมูลสอน ข%อมูลทดสอบ รวม 

1 
ข +อมูลท ี ่ เก ี ่ยวกับ บร ิษัท ควอลิต ี ้ เฮ +าส = จำกัด 

(มหาชน) (QH) เทAาน้ัน  
 

46 

หัวข+อขAาว 

20 

หัวข+อขAาว 

65  

หัวข+อขAาว 

2 

ข +อมูลท ี ่ เก ี ่ยวกับ บร ิษัท ควอลิต ี ้ เฮ +าส = จำกัด 

(มหาชน) (QH) และ ปõจจัยที่เกี่ยวข+องกับบริษัท

โดยมีข+อมูลที่เกี่ยวข+องกับ “อสังหา”, “คอนโด”, 

“บ+าน”, “ปลAอยกู+”, “ดอกเบี้ย”, “หนี้เสีย” และ

“ควอลิตี้เฮ+าส=” รAวมด+วย 

586  

หัวข+อขAาว 

261 

หัวข+อขAาว 

 837  

หัวข+อขAาว 

3 

ข +อมูลท ี ่ เก ี ่ยวกับ บร ิษัท ควอลิต ี ้ เฮ +าส = จำกัด 

(มหาชน) (QH) ปõจจัยที่เกี่ยวข+องกับบริษัทโดยมี

ข +อมูลท ี ่ เก ี ่ ยวข +องก ับ “อสังหา”, “คอนโด”, 

“บ+าน”, “ปลAอยกู+”, “ดอกเบี้ย”, “หน้ีเสีย”, “ควอ

ลิตี้เฮ+าส=” และยังมีการนำหัวข+อขAาว “เศรษฐกิจ

ภายในประเทศ” และ“เศรษฐกิจนอกประเทศ” 

เข+ามารAวมด+วย 

4,368  

หัวข+อขAาว 

1,872 

หัวข+อขAาว 

6,240 

หัวข+อขAาว 
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จากนั้นนำข+อมูลมาเข+าสูAส Aวนการเตรียมข+อมูล โดยมีการพิจารณาตามข+อความขAาวถ+าเปoน

ข+อความขAาวภาษาอังกฤษ ก็จะไมAทำการกำจัดเครื ่องหมายวรรคตอน แตAถ+าเปoน ข+อความขAาว

ภาษาไทย ก็จะมีการกำจัดเครื่องหมายวรรคตอนด+วย แล+วจึงนำข+อความขAาวไปเช่ือมโยงกับราคาหุ+น

ในแตAวัน โดยใช+วันที่ในการเช่ือมโยงกันและตรวจสอบวAาราคาปxดของวันที่มีขAาวสูงหรือต่ำกวAาวันกAอน

หน+าเพื่อนำมาใช+เปoนความรู+สึก Positive Negative และ Neutral ของขAาวนั้น ๆ จะได+จำนวนของ

ความรู+สึกข+อมูลหัวข+อขAาว ตามตาราง 4.3 และ 4.4 
 

ตารางท่ี 4.3 จำนวนข+อมูลของ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) 

ลำดับ ข%อมูล Pos Neg Neu รวม 

1 
ข +อมูลท ี ่ เก ี ่ยวกับ บร ิษัท ราช กร ุ vป จำกัด 

(มหาชน) (RATCH) เทAาน้ัน 
139 111 67 317 

2 

ข +อมูลท ี ่ เก ี ่ยวกับ บร ิษัท ราช กร ุ vป จำกัด 

(มหาชน) (RATCH) และปõจจัยที่เกี่ยวข +องกับ

บร ิษ ัทโดยม ีข +อม ูลท ี ่ เก ี ่ ยวข +องก ับ “ก vาซ

ธร ร มชาติ ”, “ถ A านห ิ น”, “น ้ ำ ม ั น เ ต า ”, 

“ฟอสซิล”และ“โรงไฟฟÆา” รAวมด+วย 

577 563 361 1,501 

3 

ข +อมูลท ี ่ เก ี ่ยวกับ บร ิษัท ราช กร ุ vป จำกัด 

(มหาชน) (RATCH)  ปõจจัยที่เก่ียวข+องกับบริษัท

โดยมีข+อมูลที ่เกี่ยวข+องกับ “กvาซธรรมชาติ”, 

“ถ A านห ิ น”, “น ้ ำ ม ั น เ ต า ”, “ฟอสซ ิ ล ”, 

“โรงไฟฟ Æา” และย ังม ีการนำห ั วข + อข A า ว 

“เศรษฐกิจภายในประเทศ”และ“เศรษฐกิจ

นอกประเทศ”เข+ามารAวมด+วย 

2,519 2,594 1,791 6,904 

 
จากน้ันได+มีการวิเคราะห=คำในแตAละกลุAมโดยดูจากความถ่ีของคำด+วย Word Cloud เพื่อเปoน

การแสดงให+เห็นความถี่ของคำที่ปรากฏในกลุAมข+อมูล โดยคำที่มีความถี่มากจะปรากฏในภาพด+วย

ขนาดที่ใหญAกวAา และคำที่มีความถี่น+อยจะปรากฏด+วยขนาดที่เล็กกวAา ในชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท 

ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เทAาน้ัน 
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รูปท่ี 4.1  Word Cloud ของข+อความทีเ่ปoน Positive (Pos) ของหุ+น RATCH 

 
จากรูปที่ 4.1 ที่ได+จากข+อความที่เปoน Positive (Pos) แสดงถึงคำที่ปรากฏบAอยในขAาวหุ+นที่มี

ความรู+สึกเชิงบวก โดยแตAละคำมีขนาดแตกตAางกันข้ึนอยูAกับความถ่ีของการปรากฏในข+อความเชิงบวก 

โดยสามารถวิเคราะห=คำที่ปรากฏบAอยที่สุด คือ “โรงไฟฟÆา” คำนี้มีขนาดใหญAที่สุดใน Word Cloud 

แสดงถึงความสำคัญและความถี่ที่พบในข+อความเชิงบวก คำนี้อาจสื่อถึงขAาวดีเกี่ยวกับการเปxดตัว

โรงไฟฟÆาใหมAหรือการผลิตพลังงานที่มีประสิทธิภาพ “ล+าน” เปoนคำที่ใช+บAอยในการระบุจำนวนเงินที่

เกี่ยวข+องกับธุรกรรมหรือกำไรที่สูงในขAาวหุ+น “MW” หนAวยวัดพลังงานไฟฟÆาเมกะวัตต= แสดงถงึการ

ผลิตพลังงานในปริมาณมาก มักใช+ในบริบทของขAาวที่เกี่ยวข+องกับการเพิ่มกำลังการผลิตหรือโครงการ

พลังงานใหมA “บาท” หนAวยเงินตราของไทย ใช+บAงบอกมูลคAาหรือผลกำไรที่ได+รับจากการลงทุน “ซื้อ” 

แสดงถึงการทำธุรกรรมการซื้อขายหุ+น ซึ่งในบริบทของข+อความเชิงบวก อาจสื่อถึงการซื้อที ่เปoน

ประโยชน=หรือการลงทุนที่ดี  

คำที่มีความสำคัญรองลงมา “ป©” บAงบอกถึงระยะเวลาหรือการเปลีย่นแปลงในชAวงเวลาหลาย

ป© เชAน การเติบโตของธุรกิจหรือการบรรลุเปÆาหมายระยะยาว “กำไร” คำน้ีเน+นถึงผลกำไรที่ได+รับจาก

การดำเนินธุรกิจหรือการลงทุน ซึ่งเปoนปõจจัยสำคัญในการสร+างความรู+สึกเชิงบวก ”ผลิต” แสดงถึง

การผลิตที ่เพิ่มขึ้นหรือประสิทธิภาพในการผลิต ซึ ่งเปoนขAาวดีสำหรับนักลงทุนและผู +ถือหุ+น คำที่

เกี่ยวข+องกับพลังงานและการผลิต เชAน โรงไฟฟÆา, MW, และ ผลิตมักปรากฏรAวมกัน แสดงถึงการ

รายงานขAาวเกี่ยวกับโครงการพลังงานหรือการขยายกำลังการผลิต คำที่เกี่ยวกับการเงิน เชAน ล+าน, 

บาท, กำไร, และ ซื้อ มักเช่ือมโยงกับขAาวการทำธุรกรรมที่สำเร็จและการได+รับผลตอบแทนที่ดี 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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รูปท่ี 4.2  Word Cloud ของข+อความทีเ่ปoน Negative (Neg) ของหุ+น RATCH 

 
 จากรูปที่ 4.2 ที ่ได+จากข+อความที่เปoน Negative แสดงถึงคำที ่ปรากฏบAอยในขAาวหุ+นที่มี

ความรู+สึกเชิงลบ โดยแตAละคำมีขนาดแตกตAางกันขึ้นอยูAกับความถี่ของการปรากฏในข+อความเชิงลบ

โดยสามารถวิเคราะห=คำที่ปรากฏบAอยที่สุด คือ “บาท” คำน้ีมีขนาดใหญAที่สุดใน Word Cloud แสดง

ถึงความสำคัญและความถี่ที่พบในข+อความเชิงลบ คำนี้อาจสื่อถึงความผันผวนหรือการลดลงของ

คAาเงินบาทในการซื้อขายหุ+น “โรงไฟฟÆา” คำที่เกี่ยวข+องกับโรงไฟฟÆามักมีขAาวสารที่ไมAดี เชAน ปõญหา

การดำเนินงานหรือการปxดตัว “ล+าน” การใช+คำวAา "ล+าน" ในบริบทเชิงลบอาจบAงบอกถึงการสูญเสีย

เงินจำนวนมากหรือการรายงานผลขาดทุน “MW” หนAวยวัดพลังงานไฟฟÆาเมกะวัตต=ที่อาจเกี่ยวข+อง

กับการลดลงของการผลิตหรือการหยุดชะงักในโครงการพลังงาน “ซื ้อ” การซื ้อที ่ไมAประสบ

ความสำเร็จหรือการลงทุนที่มีความเสี่ยงสูง  

คำที่มีความสำคัญรองลงมา “กำไร” แม+คำน้ีจะมีความหมายเชิงบวก แตAในบริบทเชิงลบอาจ

หมายถึงการคาดการณ=กำไรที่ลดลงหรือการประกาศขาดทุน “ขาย” อาจเกี่ยวข+องกับการขายหุ+นใน

ราคาที่ต่ำกวAาที่คาดหวังหรือการลดสัดสAวนการถือหุ+น “ลงทุน” การลงทุนที่ไมAประสบความสำเร็จ

หรือมีความเสี่ยงสูง คำที่เกี่ยวข+องกับการเงินและการลงทุน เชAน บาท, ล+าน, ซื้อ, ขาย, และ กำไร มัก

ปรากฏรAวมกัน แสดงถึงแนวโน+มที่ไมAดีในการดำเนินธุรกิจหรือการลงทุนคำที่เกี่ยวข+องกับพลังงาน เชAน 

โรงไฟฟÆา และ MW อาจบAงบอกถึงปõญหาในการผลิตหรือการดำเนินงานที่ไมAประสบความสำเร็จ 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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รูปท่ี 4.3  Word Cloud ของข+อความทีเ่ปoน Neutral (Neu) ของหุ+น RATCH 

 
จากรูปที ่ 4.3 ที ่ได+จากข+อความที่เปoน Neutral แสดงถึงคำที ่ปรากฏบAอยในขAาวหุ +นที่มี

ความรู+สึกเปoนกลาง โดยแตAละคำมีขนาดแตกตAางกันข้ึนอยูAกับความถ่ีของการปรากฏในข+อความรู+สึก

เปoนกลาง โดยสามารถวิเคราะห=คำที่ปรากฏบAอยที่สุด คือ “บาท” คำนี้มีขนาดใหญAที่สุดใน Word 

Cloud แสดงถึงความสำคัญและความถี่ที่พบในข+อความที่มีความรู+สึกเปoนกลาง คำนี้มักใช+ในการ

รายงานมูลคAาหรือราคาในขAาวหุ+น “โรงไฟฟÆา” เปoนคำที่มีความถ่ีสูงเชAนกัน แสดงถึงขAาวเกี่ยวกับการ

ผลิตพลังงานหรือการดำเนินงานของโรงไฟฟÆา “ล+าน” การใช+คำวAา "ล+าน" ในบริบทเปoนกลางมักจะ

หมายถึงการระบุจำนวนเงินหรือมูลคAาโดยไมAเน+นถึงความรู +สึกเชิงบวกหรือลบ “MW” หนAวยวัด

พลังงานไฟฟÆาเมกะวัตต=ที่อาจใช+ในการรายงานการผลิตพลังงานหรือกำลังการผลิต “ซื้อ” แสดงถึง

การทำธุรกรรมการซื้อขายหุ+นที่รายงานโดยไมAเน+นถึงผลกระทบเชิงบวกหรือลบ 

คำที ่ม ีความสำคัญรองลงมา “COD” การเปxดดำเนินการเชิงพาณิชย= (Commercial 

Operation Date) เปoนคำที่ใช+บAอยในการรายงานวันที่เริ่มดำเนินการผลิตพลังงาน “พัน” คำนี้ใช+ใน

การรายงานจำนวนเงินที่มีขนาดเล็กกวAาล+าน “กำไร” ในบริบทเปoนกลางอาจหมายถึงการรายงาน

กำไรที่ได+รับโดยไมAเน+นถึงผลกระทบเชิงบวกหรอืลบ คำที่เกี่ยวข+องกับการเงินและการลงทนุ เชAน บาท

, ล+าน, ซื้อ, ขาย, และ กำไร มักปรากฏรAวมกัน แสดงถึงการรายงานขAาวสารทางการเงนิและการลงทนุ

ที่เปoนกลาง คำที่เกี่ยวข+องกับพลังงาน เชAน โรงไฟฟÆา, MW, และ COD แสดงถึงการรายงานขAาวสาร

เกี่ยวกับการผลิตพลังงานและการดำเนินงานในอุตสาหกรรมพลังงาน 

 
 
 
 
 
 
 
 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ตารางท่ี 4.4 จำนวนข+อมลูของ บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) 

ลำดับ ข%อมูล Pos Neg Neu รวม 

1 
ข+อมูลที ่เกี ่ยวกับ บริษัท ควอลิตี ้เฮ+าส= จำกัด 

(มหาชน) (QH) เทAาน้ัน 
27 24 14 65 

2 

ข+อมูลที ่เกี ่ยวกับ บริษัท ควอลิตี ้เฮ+าส= จำกัด 

(มหาชน) (QH) และ ปõจจัยที่เก่ียวข+องกับบริษัท

โดยม ี ข + อม ูลท ี ่ เ ก ี ่ ยวข + องก ับ “อส ั งหา”, 

“คอนโด”, “บ+าน”, “ปลAอยกู+”, “ดอกเบี ้ย”, 

“หน้ีเสีย” และ “ควอลิตี้เฮ+าส=” รAวมด+วย 

279 284 274 837 

3 

ข+อมูลที ่เกี ่ยวกับ บริษัท ควอลิตี ้เฮ+าส= จำกัด 

(มหาชน) (QH) ปõจจัยที่เก่ียวข+องกับบริษัทโดย

มีข+อมูลที่เกี่ยวข+องกับ “อสังหา”, “คอนโด”, 

“บ+าน”, “ปลAอยกู+”, “ดอกเบี ้ย”, “หนี ้เสีย”, 

“ควอลิตี ้เฮ +าส=” และยังมีการนำหัวข+อข Aาว 

“เศรษฐกิจภายในประเทศ” และ “เศรษฐกิจ

นอกประเทศ”เข+ามารAวมด+วย 

1,840 2,122 2,278 6,240 

 
 จากน้ันได+มีการวิเคราะห=คำในแตAละกลุAมโดยดูจากความถ่ีของคำด+วย Word Cloud เพื่อเปoน

การแสดงให+เห็นความถี่ของคำที่ปรากฏในกลุAมข+อมูล โดยคำที่มีความถี่มากจะปรากฏในภาพด+วย

ขนาดที่ใหญAกวAา และคำที่มีความถี่น+อยจะปรากฏด+วยขนาดที่เล็กกวAา ในชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท 

ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) เทAาน้ัน 

 

 
รูปท่ี 4.4  Word Cloud ของข+อความทีเ่ปoน Positive (Pos) ของหุ+น QH 

 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 



   44 

 
จากรูปที่ 4.4 ที่ได+จากข+อความที่เปoน Positive (Pos) แสดงถึงคำที่ปรากฏบAอยในขAาวหุ+นที่มี

ความรู+สึกเชิงบวก โดยแตAละคำมีขนาดแตกตAางกันข้ึนอยูAกับความถ่ีของการปรากฏในข+อความเชิงบวก 

โดยสามารถวิเคราะห=คำที่ปรากฏบAอยที่สุด คือ “กำไร” คำน้ีมีขนาดใหญAที่สุดใน Word Cloud แสดง

ถึงความสำคัญและความถ่ีที่พบในข+อความเชิงบวก คำน้ีมักจะใช+ในการรายงานผลกำไรของบริษัทซึ่ง

สร+างความรู+สึกเชิงบวกในขAาว “บาท” คำที่ใช+บAอยในการระบุจำนวนเงินหรือมูลคAาในการทำธุรกรรม

ทางการเงิน โดยมีความรู+สึกเชิงบวกเกี่ยวกับการเติบโตหรือกำไร “ปõนผล” แสดงถึงการจAายเงินปõนผล

ให+กับผู+ถือหุ+น ซึ่งเปoนขAาวดีและสร+างความรู+สึกเชิงบวก “ป©” การระบุชAวงเวลาหรือผลลัพธ=ในป©ที่

กำหนด เชAน การเติบโตในชAวงป©ที่ผAานมา  

คำที่มีความสำคัญรองลงมา “โครงการ” คำที่แสดงถึงการดำเนินโครงการใหมAหรือการขยาย

โครงการที่ประสบความสำเร็จ “ไตรมาส” การรายงานผลประกอบการในแตAละไตรมาสที่มีผลเชิงบวก 

“เดAน” คำที่ใช+ในการบรรยายผลลัพธ=หรือคุณสมบัติที่โดดเดAนของบริษัทหรือหุ+น คำที่เกี่ยวข+องกับ

การเงินและการลงทุน เชAน กำไร, บาท, และ ปõนผล มักปรากฏรAวมกัน แสดงถึงแนวโน+มที่ดีในการ

ดำเนินธุรกิจและการลงทุนคำที่เกี่ยวข+องกับการดำเนินโครงการ เชAน โครงการ และ ไตรมาส แสดงถึง

ความสำเร็จในการดำเนินโครงการและการรายงานผลประกอบการที่ดี 

 

 
รูปท่ี 4.5  Word Cloud ของข+อความทีเ่ปoน Negative (Neg) ของหุ+น QH 

 
จากรูปที่ 4.5 ที ่ได+จากข+อความที่เปoน Negative แสดงถึงคำที ่ปรากฏบAอยในขAาวหุ+นที่มี

ความรู+สึกเชิงลบ โดยแตAละคำมีขนาดแตกตAางกันขึ้นอยูAกับความถี่ของการปรากฏในข+อความเชิงลบ

โดยสามารถวิเคราะห=คำที่ปรากฏบAอยที่สุด คือ “กำไร” คำน้ีมีขนาดใหญAที่สุดใน Word Cloud แสดง

ถึงความสำคัญและความถี่ที่พบในข+อความเชิงลบ ในบริบทเชิงลบ คำนี้อาจหมายถึงการคาดการณ=

กำไรที่ลดลงหรือการประกาศขาดทุน “ปõนผล” การปõนผลที่ไมAเปoนไปตามคาดหวังหรือการลดจำนวน

เงินปõนผลอาจสร+างความรู+สึกเชิงลบในขAาว “ล+าน” การใช+คำวAา "ล+าน" ในบริบทเชิงลบอาจบAงบอกถึง

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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การสูญเสียเงินจำนวนมากหรือการรายงานผลขาดทุน “บาท” คำนี้มักใช+ในการระบุจำนวนเงินที่

เกี่ยวข+องกับการขาดทุนหรือการสูญเสียทางการเงิน “รายได+” การรายงานรายได+ที่ลดลงหรือไมA

เปoนไปตามเปÆาหมายอาจเปoนปõจจัยที่สร+างความรู+สึกเชิงลบ  

คำที่มีความสำคัญรองลงมา “ป©” การรายงานผลประกอบการในแตAละป©ที่มีผลลัพธ=เชิงลบ 

“โครงการ” ปõญหาในโครงการที่ไมAสำเร็จหรอืเกิดความลAาช+า “ไตรมาส” การรายงานผลประกอบการ

ในแตAละไตรมาสที่ไมAเปoนไปตามคาดหวัง คำที่เกี่ยวข+องกับการเงินและการลงทุน เชAน กำไร, ปõนผล, 

ล+าน, บาท, และ รายได+ มักปรากฏรAวมกัน แสดงถึงแนวโน+มที่ไมAดีในการดำเนินธุรกิจหรือการลงทุน 

คำที่เกี่ยวข+องกับการดำเนินโครงการ เชAน โครงการ และ ไตรมาส อาจบAงบอกถึงปõญหาในการดำเนิน

โครงการหรือการรายงานผลประกอบการที่ไมAเปoนไปตามคาดหวัง 

 

 
รูปท่ี 4.6  Word Cloud ของข+อความทีเ่ปoน Neutral (Neu) ของหุ+น QH 

 

จากรูปที ่ 4.6 ที ่ได+จากข+อความที่เปoน Neutral แสดงถึงคำที ่ปรากฏบAอยในขAาวหุ +นที่มี

ความรู+สึกเปoนกลาง โดยแตAละคำมีขนาดแตกตAางกันข้ึนอยูAกับความถ่ีของการปรากฏในข+อความรู+สึก

เปoนกลาง โดยสามารถวิเคราะห=คำที่ปรากฏบAอยที่สุด คือ “กำไร” คำนี้มีขนาดใหญAที่สุดใน Word 

Cloud แสดงถึงความสำคัญและความถี่ที่พบในข+อความที่มีความรู+สึกเปoนกลาง การรายงานกำไรใน

บริบทที่ไมAเน+นถึงความรู+สึกเชิงบวกหรือลบ “ปõนผล” การรายงานการจAายปõนผลให+กับผู+ถือหุ+น โดยไมA

มีการเน+นถึงผลกระทบเชิงบวกหรือลบ “ล+าน” การใช+คำวAา "ล+าน" ในการระบุจำนวนเงินหรือมูลคAาที่

เกี่ยวข+องกับการทำธุรกรรมทางการเงิน “บาท” คำนี้มักใช+ในการระบุจำนวนเงินในบริบทของการ

รายงานทางการเงิน “รายได+” การรายงานรายได+ที่ได+รับโดยไมAเน+นถึงผลกระทบเชิงบวกหรือลบ  

คำที่มีความสำคัญรองลงมา “ไตรมาส” การรายงานผลประกอบการในแตAละไตรมาสที่มี

ข+อมูลเปoนกลาง “ป©” การระบุชAวงเวลาหรือผลลัพธ=ในแตAละป©ที่เปoนกลาง “ซื้อ” การทำธุรกรรมการ

ซื้อขายหุ+นที่รายงานโดยไมAเน+นถึงผลกระทบเชิงบวกหรือลบ คำที่เกี่ยวข+องกับการเงินและการลงทุน 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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เชAน กำไร, ปõนผล, ล+าน, บาท, และ รายได+ มักปรากฏรAวมกัน แสดงถึงการรายงานขAาวสารทางการ

เงินและการลงทุนที่เปoนกลาง คำที่เกี่ยวข+องกับการดำเนินโครงการ เชAน ไตรมาส และ ป© แสดงถึงการ

รายงานผลประกอบการและการดำเนินงานที่เปoนกลาง 

 

4.2  การเปรียบเทียบผลการจำแนกความรู%สึกจากหัวข%อขDาวหุ%นรายวันตามตัวตัดคำ 

 การจำแนกความรู+สึกจากหัวข+อขAาวหุ+นรายวันจะเริ่มจากการเปรียบเทียบตัวตัดคำภาษาไทย

ตามชุดข+อมูลของหุ+นแตAละตัวที่ได+ทำการเก็บมาในหัวข+อ 4.1 ที่ได+มาการนำมาใช+ในงานวิจัยโดยผล

สAวนน้ีจะเปoนคำตอบที่สอดคล+องกับวัตถุประสงค=ที่ 1 ของงานวิจัยน้ี โดยจะสรุปผลตามหุ+น 

4.2.1.ผลจากตัวตัดคำของหัวข%อขDาวหุ%นรายวันบริษัท ราช กรุüป จำกัด (มหาชน) 

(RATCH) 

ผลจากตัวตัดคำจะออกมาตามแบบจำลองที่ได+นำมาใช+ในงานวิจัย 10 แบบจำลอง แสดงคAา

การวัดประสิทธิภาพตามคAาความถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยำ (Precision) คAาความระลึก 

(Recall) และคAาความถAวงดุล (F-Measure) โดยแยกเปoน ตัวตัดคำ PythaiNLP ได+ผลตามตาราง 4.5 

ตัวตัดคำ DeepCut ได+ผลตามตาราง 4.6 
 

ตารางท่ี 4.5 ผลจากตัวตัดคำ PythaiNLP บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) ชุดข+อมูลทดสอบ 

ลำดับ ชุดข%อมูล แบบจำลอง Accuracy Precision Recall F1-Score 

1 

ข+อมูลที่เกี่ยวกับ 

บริษัท ราช กรุvป 

จำกัด (มหาชน) 

(RATCH) 

เทAาน้ัน 

Logistic Regression 52.08 54.03 52.08 49.69 

2 Naive Bayes 56.25 54.98 56.25 51.79 

3 KNN 38.54 40.85 38.54 39.25 

4 SVM 62.50 67.29 62.50 60.31 

5 Random Forest 51.04 57.56 51.04 51.38 

6 Decision Tree 52.08 60.91 52.08 53.37 

7 Neural network 50.00 51.85 50.00 50.21 

8 Perceptron 50.00 50.35 50.00 50.02 

9 

Stochastic Gradient 

Descent 
52.08 54.95 52.08 52.34 

10 Passive Aggressive 48.96 51.52 48.96 49.21 

 
 
 
 
 
 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ตารางท่ี 4.5 ผลจากตัวตัดคำ PythaiNLP บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) ชุดข+อมูลทดสอบ (ตAอ) 

ลำดับ ชุดข%อมูล แบบจำลอง Accuracy Precision Recall F1-Score 

11 ข+อมูลที่เกี่ยวกับ 

บริษัท ราช กรุvป 

จำกัด (มหาชน) 

(RATCH) และ

ปõจจัยที่

เกี่ยวข+องกับ

บริษัทโดยมี

ข+อมูลที่

เกี่ยวข+องกับ 

“กvาซ

ธรรมชาติ”, 

“ถAานหิน” , 

“น้ำมันเตา” , 

“ฟอสซิล” และ 

“โรงไฟฟÆา”รAวม

ด+วย 

Logistic Regression 39.69 37.57 39.69 37.76 

12 Naive Bayes 42.79 46.70 42.79 37.78 

13 KNN 36.59 37.07 36.59 35.93 

14 SVM 41.46 47.48 41.46 38.29 

15 Random Forest 41.24 41.97 41.24 39.34 

16 Decision Tree 41.02 40.77 41.02 40.76 

17 Neural network 38.80 38.70 38.80 38.74 

18 Perceptron 40.58 39.93 40.58 40.09 

19 

Stochastic Gradient 

Descent 
40.13 39.38 40.13 39.47 

20 Passive Aggressive 39.47 39.12 39.47 39.05 

21 ข+อมูลท่ีเก่ียวกับ 

บริษัท ราช กรุvป 

จำกัด (มหาชน) 

(RATCH)  ปõจจัย

ท่ีเก่ียวข+องกับ

บริษัทโดยมีข+อมูล

ท่ีเก่ียวข+องกับ 

“กvาซธรรมชาติ”, 

“ถAานหนิ” , 

“น้ำมนัเตา” , 

“ฟอสซิล” 

,“โรงไฟฟÆา” และ

ยังมีการนำหัวข+อ

ขAาว “เศรษฐกิจ

ภายในประเทศ” 

และ “เศรษฐกิจ

นอกประเทศ”เข+า

มารAวมด+วย 

Logistic Regression 38.71 36.73 38.71 36.75 

22 Naive Bayes 39.19 37.02 39.19 35.06 

23 KNN 37.11 36.27 37.11 35.80 

24 SVM 40.69 39.63 40.69 37.19 

25 Random Forest 39.67 38.04 39.67 37.67 

26 Decision Tree 37.74 37.37 37.74 37.51 

27 Neural network 38.51 38.03 38.51 38.15 

28 Perceptron 36.63 36.91 36.63 36.76 

29 

Stochastic Gradient 

Descent 
38.47 37.38 38.47 37.38 

30 Passive Aggressive 37.26 37.90 37.26 37.50 

คDาเฉล่ีย 43.31 44.28 43.31 42.15 

 
 
 
 
 
 
 
 
 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 



   48 

 
ตารางท่ี 4.6 ผลจากตัวตัดคำ DeepCut บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) ชุดข+อมูลทดสอบ 

ลำดับ ชุดข%อมูล แบบจำลอง Accuracy Precision Recall F1-Score 

1 

ข+อมูลที่

เก่ียวกับ 

บริษัท ราช 

กรุvป จำกัด 

(มหาชน) 

(RATCH) 

เทAานั้น 

Logistic Regression 56.25 54.77 56.25 53.63 

2 Naive Bayes 58.33 46.92 58.33 50.81 

3 KNN 38.54 41.24 38.54 38.77 

4 SVM 62.50 63.99 62.50 58.73 

5 Random Forest 53.13 59.05 53.13 53.36 

6 Decision Tree 47.92 54.21 47.92 49.01 

7 Neural network 53.13 53.84 53.13 52.91 

8 Perceptron 52.08 57.48 52.08 52.57 

9 

Stochastic Gradient 

Descent 
59.38 58.37 59.38 58.14 

10 Passive Aggressive 52.08 55.10 52.08 52.44 

11 ข+อมูลที่เกี่ยวกับ 

บริษัท ราช กรุvป 

จำกัด (มหาชน) 

(RATCH) และ

ปõจจัยที่

เกี่ยวข+องกับ

บริษัทโดยมี

ข+อมูลที่

เกี่ยวข+องกับ 

“กvาซ

ธรรมชาติ”, 

“ถAานหิน” , 

“น้ำมันเตา” , 

“ฟอสซิล” และ 

“โรงไฟฟÆา”รAวม

ด+วย 

Logistic Regression 41.02 40.57 41.02 38.85 

12 Naive Bayes 39.02 48.97 39.02 34.97 

13 KNN 34.15 34.07 34.15 33.40 

14 SVM 42.35 52.74 42.35 38.76 

15 Random Forest 42.57 41.08 42.57 39.97 

16 Decision Tree 39.69 39.33 39.69 39.18 

17 Neural network 40.35 39.88 40.35 39.97 

18 Perceptron 40.80 39.92 40.80 40.11 

19 

Stochastic Gradient 

Descent 
38.80 38.34 38.80 38.43 

20 Passive Aggressive 41.02 40.44 41.02 40.53 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ตารางท่ี 4.6 ผลจากตัวตัดคำ DeepCut บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) ชุดข+อมูลทดสอบ (ตAอ) 

ลำดับ ชุดข%อมูล แบบจำลอง Accuracy Precision Recall F1-Score 

21 ข+อมูลท่ีเก่ียวกับ 

บริษัท ราช กรุvป 

จำกัด (มหาชน) 

(RATCH)  ปõจจัย

ท่ีเก่ียวข+องกับ

บริษัทโดยมีข+อมูล

ท่ีเก่ียวข+องกับ 

“กvาซธรรมชาติ”, 

“ถAานหนิ” , 

“น้ำมนัเตา” , 

“ฟอสซิล” 

,“โรงไฟฟÆา” และ

ยังมีการนำหัวข+อ

ขAาว “เศรษฐกิจ

ภายในประเทศ” 

และ “เศรษฐกิจ

นอกประเทศ”เข+า

มารAวมด+วย 

Logistic Regression 39.48 37.48 39.48 36.62 

22 Naive Bayes 40.25 41.89 40.25 34.20 

23 KNN 37.16 36.83 37.16 36.43 

24 SVM 40.35 39.11 40.35 36.26 

25 Random Forest 39.62 37.85 39.62 37.52 

26 Decision Tree 35.76 35.35 35.76 35.51 

27 Neural network 38.27 37.94 38.27 38.07 

28 Perceptron 39.43 37.94 39.43 37.72 

29 

Stochastic Gradient 

Descent 
39.86 38.18 39.86 37.58 

30 Passive Aggressive 38.13 37.87 38.13 37.53 

คDาเฉล่ีย 44.05 44.69 44.05 42.40 
 

 สรุปผลการวัดประสิทธิภาพจากตัวตัดคำได+วAา ตัวตัดคำ PythaiNLP กับข+อมูลบริษัท ราช 

กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) มีคAาเฉลี่ยจากแบบจำลองทั้ง 10 แบบ 3 ชุดข+อมูลตAอหุ+น (A, B, C) 

สAวนชุดข+อมูลทดสอบได+คAาความถูกต+องเฉลี่ยร+อยละ 43.31 คAาความแมAนยำเฉลี่ยร+อยละ 44.28 คAา

ความระลึกเฉลี่ยร+อยละ 43.31 และคAาความถAวงดุลเฉลี่ยร+อยละ 42.15 ซึ่งต่ำกวAาคAาเฉลี่ยของตัวตัด

คำ DeepCut ที่ได+คAาความถูกต+องเฉลี่ยร+อยละ 44.05 คAาความแมAนยำเฉลี่ยร+อยละ 44.69 คAาความ

ระลึกเฉลี่ยร+อยละ 44.05 และคAาความถAวงดุลเฉลี่ยร+อยละ 42.40  

ผลการวัดประสิทธิภาพรายชุดข+อมูลของแตAละแบบจำลองทั้ง 10 แบบ ตัวตัดคำ PythaiNLP 

ชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เทAานั้นสAวนชุดข+อมูลทดสอบของ

แบบจำลอง ซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน (Support Vector Machines) มีคAาประสิทธิภาพสูงที่สุด อยูA

ที่คAาความถูกต+องร+อยละ 62.50 คAาความแมAนยำร+อยละ 67.29 คAาความระลึกร+อยละ 62.50 และคAา

ความถAวงดุลร+อยละ 60.31จึงทำให+สรุปได+วAา ตัวตัดคำ PythaiNLP ใช+ได+ดีกับชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ 

บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เทAานั้น จึงได+นำตัวตัดคำ PythaiNLP กับชุดข+อมูลที่

เกี่ยวกับ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เทAานั้นมาใช+ในการพัฒนาแบบจำลองซึ่งจะ

แสดงผลในหัวข+อตAอไป 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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4.2.2.ผลจากตัวตัดคำของหัวข%อขDาวหุ%นรายวันบริษัท ควอลิต้ีเฮ%าส? จำกัด (มหาชน) 

(QH)  

ผลจากตัวตัดคำจะออกมาตามแบบจำลองที่ได+นำมาใช+ในงานวิจัย 10 แบบจำลอง แสดงคAา

การวัดประสิทธิภาพตามคAาความถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยำ (Precision) คAาความระลึก 

(Recall) และคAาความถAวงดุล (F-Measure) โดยแยกเปoนตัวตัดคำ PythaiNLP ได+ผลตามตาราง 4.7 

ตัวตัดคำ DeepCut ได+ผลตามตาราง 4.8 
 

ตารางท่ี 4.7 ผลจากตัวตัดคำ PythaiNLP บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) ชุดข+อมูลทดสอบ 

ลำดับ ชุดข%อมูล แบบจำลอง Accuracy Precision Recall F1-Score 

1 

ข+อมูลที่

เก่ียวกับ 

บริษัท ควอ

ลิตี้เฮ+าส= 

จำกัด 

(มหาชน) 

(QH) เทAาน้ัน 

Logistic Regression 40.00 24.67 40.00 29.80 

2 Naive Bayes 45.00 31.82 45.00 37.26 

3 KNN 40.00 35.24 40.00 34.86 

4 SVM 40.00 25.00 40.00 29.33 

5 Random Forest 60.00 72.50 60.00 58.45 

6 Decision Tree 60.00 70.00 60.00 59.00 

7 Neural network 55.00 63.47 55.00 56.39 

8 Perceptron 60.00 65.00 60.00 60.00 

9 

Stochastic Gradient 

Descent 
60.00 66.86 60.00 60.51 

10 Passive Aggressive 65.00 64.67 65.00 64.60 

11 ข+อมูลที่เกี่ยวกับ 

บริษัท ควอลิตี้

เฮ+าส= จำกัด 

(มหาชน) (QH) 

และ ปõจจัยที่

เกี่ยวข+องกับ

บริษัทโดยมี

ข+อมูลที่

เกี่ยวข+องกับ 

“อสังหา”, 

“คอนโด”, 

“บ+าน”, “ปลAอย

กู+”, “ดอกเบี้ย”, 

“หน้ีเสีย” และ 

“ควอลิตี้เฮ+าส=” 

รAวมด+วย 

Logistic Regression 37.70 37.58 37.70 37.54 

12 Naive Bayes 39.29 39.70 39.29 38.51 

13 KNN 35.32 35.08 35.32 34.60 

14 SVM 36.11 36.00 36.11 35.99 

15 Random Forest 39.29 39.08 39.29 38.95 

16 Decision Tree 35.71 36.13 35.71 35.67 

17 Neural network 40.48 40.47 40.48 40.46 

18 Perceptron 36.11 36.22 36.11 36.11 

19 

Stochastic Gradient 

Descent 
36.90 36.91 36.90 36.85 

20 Passive Aggressive 39.29 39.31 39.29 39.22 

 

 

 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ตารางท่ี 4.7 ผลจากตัวตัดคำPythaiNLPบริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH)ชุดข+อมลูทดสอบ (ตAอ) 

ลำดับ ชุดข%อมูล แบบจำลอง Accuracy Precision Recall F1-Score 

21 ข+อมูลท่ีเก่ียวกับ 

บริษัท ควอลิต้ี

เฮ+าส= จำกัด 

(มหาชน) (QH) 

ปõจจัยท่ีเก่ียวข+อง

กับบริษัทโดยมี

ข+อมูลท่ีเก่ียวข+อง

กับ “อสังหา”, 

“คอนโด”, 

“บ+าน”, “ปลAอย

กู+”, “ดอกเบี้ย”, 

“หนีเ้สีย”, “ควอ

ลิต้ีเฮ+าส=” และยัง

มีการนำหัวข+อ

ขAาว “เศรษฐกิจ

ภายในประเทศ” 

และ “เศรษฐกิจ

นอกประเทศ”เข+า

มารAวมด+วย 

Logistic Regression 38.57 38.57 38.57 37.98 

22 Naive Bayes 37.66 37.92 37.66 34.85 

23 KNN 37.02 37.17 37.02 35.85 

24 SVM 38.09 38.05 38.09 35.95 

25 Random Forest 38.62 38.26 38.62 37.59 

26 Decision Tree 36.11 35.80 36.11 35.81 

27 Neural network 37.13 37.22 37.13 37.11 

28 Perceptron 36.32 36.16 36.32 35.93 

29 

Stochastic Gradient 

Descent 
38.14 38.06 38.14 37.97 

30 Passive Aggressive 
37.82 37.80 37.82 37.81 

คDาฉล่ีย 42.56 42.36 42.56 41.03 
 

ตารางท่ี 4.8 ผลจากตัวตัดคำ DeepCut บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) ชุดข+อมูลทดสอบ 

ลำดับ ชุดข%อมูล แบบจำลอง Accuracy Precision Recall F1-Score 

1 

ข+อมูลที่

เก่ียวกับ 

บริษัท ควอ

ลิตี้เฮ+าส= 

จำกัด 

(มหาชน) 

(QH) เทAาน้ัน 

Logistic Regression 40.00 17.78 40.00 24.62 

2 Naive Bayes 45.00 30.00 45.00 35.45 

3 KNN 30.00 21.38 30.00 24.50 

4 SVM 40.00 17.78 40.00 24.62 

5 Random Forest 55.00 70.00 55.00 48.57 

6 Decision Tree 60.00 71.54 60.00 55.24 

7 Neural network 40.00 46.00 40.00 35.87 

8 Perceptron 45.00 37.50 45.00 36.67 

9 

Stochastic Gradient 

Descent 
35.00 36.67 35.00 33.33 

10 Passive Aggressive 40.00 36.00 40.00 34.20 

 
 
 
 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ตารางท่ี 4.8 ผลจากตัวตัดคำ DeepCut บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) ชุดข+อมูลทดสอบ (ตAอ) 

ลำดับ ชุดข%อมูล แบบจำลอง Accuracy Precision Recall F1-Score 

11 ข+อมูลที่เกี่ยวกับ 

บริษัท ควอลิตี้

เฮ+าส= จำกัด 

(มหาชน) (QH) 

และ ปõจจัยที่

เกี่ยวข+องกับ

บริษัทโดยมี

ข+อมูลที่

เกี่ยวข+องกับ 

“อสังหา”, 

“คอนโด”, 

“บ+าน”, “ปลAอย

กู+”, “ดอกเบี้ย”, 

“หน้ีเสีย” และ 

“ควอลิตี้เฮ+าส=” 

รAวมด+วย 

Logistic Regression 38.49 38.99 38.49 38.38 

12 Naive Bayes 37.70 38.73 37.70 36.83 

13 KNN 38.10 39.17 38.10 37.81 

14 SVM 40.08 40.01 40.08 39.10 

15 Random Forest 31.35 31.75 31.35 31.47 

16 Decision Tree 32.14 32.43 32.14 32.20 

17 Neural network 36.11 36.18 36.11 36.13 

18 Perceptron 34.52 34.65 34.52 34.44 

19 

Stochastic Gradient 

Descent 
35.71 35.82 35.71 35.62 

20 Passive Aggressive 38.49 38.61 38.49 38.41 

21 ข+อมูลท่ีเก่ียวกับ 

บริษัท ควอลิต้ี

เฮ+าส= จำกัด 

(มหาชน) (QH) 

ปõจจัยท่ีเก่ียวข+อง

กับบริษัทโดยมี

ข+อมูลท่ีเก่ียวข+อง

กับ “อสังหา”, 

“คอนโด”, 

“บ+าน”, “ปลAอย

กู+”, “ดอกเบี้ย”, 

“หนีเ้สีย”, “ควอ

ลิต้ีเฮ+าส=” และยัง

มีการนำหัวข+อ

ขAาว “เศรษฐกิจ

ภายในประเทศ” 

และ “เศรษฐกิจ

นอกประเทศ”เข+า

มารAวมด+วย 

Logistic Regression 36.16 35.61 36.16 34.97 

22 Naive Bayes 37.55 36.43 37.55 32.48 

23 KNN 33.92 33.64 33.92 32.44 

24 SVM 36.75 36.31 36.75 34.35 

25 Random Forest 38.51 38.10 38.51 37.42 

26 Decision Tree 36.49 36.41 36.49 36.30 

27 Neural network 34.94 34.91 34.94 34.89 

28 Perceptron 37.61 36.55 37.61 34.01 

29 

Stochastic Gradient 

Descent 
37.02 37.07 37.02 36.27 

30 Passive Aggressive 
35.47 35.78 35.47 35.30 

คDาเฉล่ีย 38.57 37.06 38.57 35.40 

 
 สรุปผลการวัดประสทิธิภาพจากตัวตัดคำได+วAา ตัวตัดคำ PythaiNLP กับข+อมูลบริษัท ควอลิต้ี

เฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) มีคAาเฉลี่ยจากแบบจำลองทั้ง 10 แบบ 3 ชุดข+อมูลตAอหุ+น (A, B, C) สAวน

ชุดข+อมูลทดสอบได+คAาความถูกต+องเฉลี่ย 42.56 คAาความแมAนยำเฉลี่ยร+อยละ 42.36 คAาความระลึก

เฉลี ่ยร+อยละ 42.56 และคAาความถAวงดุลเฉลี ่ยร+อยละ 41.03 ซึ ่งสูงกวAา คAาเฉลี ่ยของตัวตัดคำ 

DeepCut ที่ได+คAาความถูกต+องเฉลี่ยร+อยละ 38.57 คAาความแมAนยำเฉลี่ยร+อยละ 37.06 คAาความระลึก

เฉลี่ยร+อยละ 38.57 และคAาความถAวงดุลเฉลี่ยร+อยละ 35.40  
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ผลการวัดประสิทธิภาพรายชุดข+อมูลของแตAละแบบจำลองทั ้ง 10 แบบแล+ว ตัวตัดคำ 

PythaiNLP ชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ควอลิตี้เฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) เทAาน้ันสAวนชุดข+อมูล

ทดสอบ ของแบบจำลอง พาสซีฟ อากัสซีฟ (Passive Aggressive) มีคAาประสิทธิภาพสูงที่สุด อยูAที่คAา

ความถูกต+องร+อยละ 65 คAาความแมAนยำร+อยละ 64.67 คAาความระลึกร+อยละ 65 และคAาความถAวงดุล

ร+อยละ 64.60 จึงทำให+สรุปได+วAา ตัวตัดคำ PythaiNLP ใช+ได+ดีกับชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ควอลิต้ี

เฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) เทAาน้ัน จึงได+นำตัวตัดคำ PythaiNLP กับชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ควอ

ลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) เทAาน้ันมาใช+ในการพัฒนาแบบจำลองซึ่งจะแสดงผลในหัวข+อตAอไป 

 

4.3  ผลการจำแนกความรู%สึกจากหัวข%อขDาวหุ%นรายวันจากแบบจำลอง 
 จากผลของการการจำแนกความรู+สึกจากหัวข+อขAาวหุ+นรายวันจากตัวตัดคำหัวข+อที่ 4.2 ที่วAา

ตัวตัดทำ PythaiNLP กบัชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เทAาน้ันมีคAา

ความถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยำ (Precision) คAาความระลึก (Recall) สูงกวAาตัวตัดคำกับ

ชุดข+อมูลอื่น และตัวตัดคำ PythaiNLP กับชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ควอลิตี้เฮ+าส= จำกัด (มหาชน) 

(QH) เทAาน้ันมีคAาความถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยำ (Precision) คAาความระลึก (Recall) สูง

กวAาตัวตัดคำกับชุดข+อมูลอื่นในหัวข+อน้ีจึงนำตัวตัดคำ PythaiNLP กับชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ราช 

กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เทAาน้ันและตัวตัดคำ PythaiNLP กับชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ควอ

ลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) เทAาน้ัน นำมาปรับจูนแบบจำลองทั้ง 10 แบบจำลองของทั้ง 2 หุ+นให+มี

ประสิทธิภาพสูงที่สุด โดยคAาพารามิเตอร=ในการใช+เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองจะอยูAในตารางที่ 3.9 

และ 3.11  

ผลของสAวนนี ้จะเปoนคำตอบที่สอดคล+องกับวัตถุประสงค=ที ่ 2 ของงานวิจัยนี ้ โดยจะมี

แบบจำลองที่ใช+ในการจำแนกความรู+สึกจากหัวข+อขAาวหุ+นรายวันได+แกA แบบจำลองการถดถอยเชิงโลจิ

สติค (Logistic Regression) นาอีฟเบย= (Naïve Bayes) การหาคAาด+วยเพื่อนบ+านที่ใกล+ที่สุด k จุด (K-

Nearest Neighbors) ซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน (Support Vector Machines) ปÇาสุAม (Random 

Forest) ต+นไม+ตัดสินใจ (Decision Tree) ตัวจำแนกแบบโครงขAายประสาทเทียมหลายชั้น (MLP) 

เพอร=เซปตรอน (Perceptron) สโตแคสติกการ=เดียนดิเซนท= (SGD) พาสซีฟ อากัสซีฟ (Passive 

Aggressive) ซึ่งหลังจากข+อมูลผAานกระบวนการเตรียมข+อมูลในหัวข+อที่ 3.2 แล+วข+อมูลจะมีการแบAง

ชุดข+อมูลเปoน ชุดข+อมูลเรียนรู+ 70% ชุดข+อมูลทดสอบ 30% แบAงโดยการสุAมหลังจากนั้นจะถูกนำไป

สร+างแบบจำลอง 

 ข+อมูลสำหรับการฝ•กสอนน้ันจะถูกนำไปใช+สอนแบบจำลองตAางๆ เพื่อให+แบบจำลองเกิดการ

เรียนรู+ เพื่อให+สามารจำแนกความรู+สึก Positive Negative และ Neutral ซึ่งแบบจำลองที่ผAานการ

เรียนรู+น้ันจะถูกนำมาทดสอบด+วยข+อมูลทดสอบ 30% โดยการวัดผลสำหรับแบบจำลองจะให+ชุดข+อมลู

ทดสอบซึ่งใช+ตัววัด 3 แบบได+แกA คAาความถูกต+อง คAาความระลึก และคAาความแมAนยำ 
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4.3.1.ผลการจำแนกความรู%สึกจากหัวข%อขDาวหุ %นรายวันจากแบบจำลองชุดข%อมูลท่ี

เก่ียวกับบริษัท ราช กรุüป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เทDานั้นและใช%ตัวตัดคำ PythaiNLP 

4.3.1.1 ผลจากแบบจำลองการถดถอยเชิงโลจิสติค (Logistic Regression) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองการถดถอยเชิงโลจิสติคคือ C = 100 โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+ว

ได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของการถดถอยเชิงโลจิสติค ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดัง

ตาราง 4.9 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 96 หัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 16 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 11 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 5 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 13 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จรงิและทำนายวAาเปoน Neutral = 29 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 22 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.9 ผลการทดสอบแบบจำลองการถดถอยเชิงโลจสิติคด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 16 5 6 27 

Negative 5 5 8 18 

Neutral 18 4 29 51 

รวม 39 14 43 96 

 

จากตาราง 4.9 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง (Accuracy) 

คAาความถูกต+อง (Accuracy) = 

 
8_`a`?b

 b_
  = 0.5208 x 100 = 52.08 

 

2. คAาความแมAนยำ (Precision) 

คAาความแมAนยำ (Precision) 

สำหรับ Pos 
= 

 
8_

 8_`?c
 = 0.4103 

 

 

คAาความแมAนยำ (Precision) 

สำหรับ Neg 
= 

 
a

 5`b
 = 0.3571 

 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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คAาความแมAนยำ (Precision) 

สำหรับ Nue 
= 

 
?b

 29`8d
 = 0.6744 

 

 

จำนวนตัวอยAางในแตAละคลาส  

คลาส Positive = 27  

คลาส Negative = 18  

คลาส Neutral = 51  

Precision เฉลี่ย = (e.d8ec×?h)`(e.cah8×8i)`(e._hdd×a8)
 b_

 x 100  

 = 54.06  

3. คAาความระลึก (Recall) 

คAาความระลึก (Recall) 

สำหรับ Pos 
= 

 
8_

 8_`88
 = 0.5925 

 

 

คAาความระลึก (Recall) 

สำหรับ Neg 
= 

 
a

 5`8c
   = 0.2778 

 

คAาความระลึก (Recall) 

สำหรับ Nue 
= 

 
?b

 29`??
  = 0.5686 

 

จำนวนตัวอยAางในแตAละคลาส 

คลาส Positive = 27  

คลาส Negative = 18  

คลาส Neutral = 51  

Precision เฉลี่ย = (e.ab?a×?h)`(e.?hhi×8i)`(e.a_i_×a8)
 b_

 x 100  

 = 52.08  

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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จากตาราง 4.9 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 52.08% 

2. คAาความแมAนยำ 54.06% 

3. คAาความระลึก 52.08% 

4.3.1.2 ผลจากแบบจำลองนาอีฟเบย? (Naïve Bayes)  

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองนาอีฟเบย= คือ alpha = 1 โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผลผล

การทดสอบประสิทธิภาพของนาอีฟเบย= ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 4.10 พบวAาจาก

หัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 96 หัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 15 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 12 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 1 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 18 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 38 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 13 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.10 ผลการทดสอบแบบจำลองนาอีฟเบย=ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 15 1 11 31 

Negative 2 1 15 18 

Neutral 13 0 38 51 

รวม 30 2 64 96 

 

จากตาราง 4.10 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 56.25% 

2. คAาความแมAนยำ 54.98% 

3. คAาความระลึก 56.25% 

4.3.1.3 ผลจากแบบจำลองการหาคDาด%วยเพ่ือนบ%านท่ีใกล%ท่ีสุด k จุด (K-Nearest 

Neighbors) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองการหาคAาด+วยเพื่อนบ+านที่ใกล+ที่สุด k จุด คือ n_neighbors = 7 โดย

หลังจากปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของการหาคAาด+วยเพื่อนบ+านที่ใกล+
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ที่สุด k จุด ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 4.11 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 96 

หัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 14 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 13 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 2 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 16 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 25 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 26 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.11  ผลการทดสอบแบบจำลองการหาคAาด+วยเพือ่นบ+านที่ใกล+ทีสุ่ด k จุด ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 14 6 7 27 

Negative 4 2 12 18 

Neutral 14 12 25 51 

รวม 32 20 44 96 

จากตาราง 4.11 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 42.70% 

2. คAาความแมAนยำ 44.36% 

3. คAาความระลึก 42.70% 

4.3.1.4 ผลจากแบบจำลองซัพพอร?ตเวกเตอร?แมชชีน (SVM) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน คือ C = 1, gamma = scale และ  kernel 

= rbf โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของซัพพอร=ตเวกเตอร=แม

ชชีน  ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 4.12 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 96 

หัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 13 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 14 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 5 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 13 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 42 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 9 ครั้ง 

 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ตารางท่ี 4.12  ผลการทดสอบแบบจำลองซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 13 0 14 27 

Negative 2 5 11 18 

Neutral 9 0 42 51 

รวม 24 5 67 96 

 

จากตาราง 4.12 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 62.5% 

2. คAาความแมAนยำ 67.29% 

3. คAาความระลึก 62.5% 

4.3.1.5 ผลจากแบบจำลองปÜาสุDม (Random Forest) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองปÇาสุAม คือ max_depth = 10 และ n_estimators = 200 โดยหลังจาก

ปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของปÇาสุAม ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+

ดังตาราง 4.13 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 96 หัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 20 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 7 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 5 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 13 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 26 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 25 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.13  ผลการทดสอบแบบจำลองปÇาสุAม ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 20 1 6 27 

Negative 8 5 5 18 

Neutral 24 1 26 51 

รวม 52 7 37 96 

 

 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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จากตาราง 4.13 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 53.13% 

2. คAาความแมAนยำ 61.54% 

3. คAาความระลึก 53.13% 

4.3.1.6 ผลจากแบบจำลองต%นไม%ตัดสินใจ (Decision Tree) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองต+นไม+ตัดสินใจ คือ max_depth = None โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=

แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของต+นไม+ตัดสินใจ ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 

4.14 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 96 หัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 20 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 7 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 7 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 11 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 24 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 27 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.14 ผลการทดสอบแบบจำลองต+นไม+ตัดสินใจ ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 20 4 3 27 

Negative 8 7 3 18 

Neutral 22 5 24 51 

รวม 50 16 30 96 

 

จากตาราง 4.14 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 53.16% 

2. คAาความแมAนยำ 61.95% 

3. คAาความระลึก 53.13% 

4.3.1.7 ผลจากแบบจำลองตัวจำแนกแบบโครงขDายประสาทเทียมหลายชั้น(MLP) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองแบบโครงขAายประสาทเทียมหลายช้ันคือ hidden_layer_sizes = (50, 

100) โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของแบบโครงขAายประสาท

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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เทียมหลายช้ันด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 4.15 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 

96 หัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 15 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 12 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 5 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 13 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 30 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 21 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.15 ผลการทดสอบแบบจำลองแบบโครงขAายประสาทเทียมหลายช้ันด+วยข+อมลูทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 15 4 8 27 

Negative 5 5 8 18 

Neutral 14 7 30 51 

รวม 34 16 46 96 

 

จากตาราง 4.15 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 52.08% 

2. คAาความแมAนยำ 52.91% 

3. คAาความระลึก 52.08% 

4.3.1.8 ผลจากแบบจำลองเพอร?เซปตรอน (Perceptron) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองเพอร=เซปตรอน คือ alpha = 0.0001 โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+ว

ได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของแบบเพอร=เซปตรอน ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดัง

ตาราง 4.16 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 96 หัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 15 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 12 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 5 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 13 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 28 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 23 ครั้ง 

 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ตารางท่ี 4.16 ผลการทดสอบแบบจำลองเพอร=เซปตรอน ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 15 2 10 27 

Negative 4 5 9 18 

Neutral 13 10 28 51 

รวม 32 17 47 96 

 

จากตาราง 4.16 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 50% 

2. คAาความแมAนยำ 50.38% 

3. คAาความระลึก 50% 

4.3.1.9 ผลจากแบบจำลองสโตแคสติกการ?เดียนดิเซนท? (SGD) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ ่มประสิทธิภาพแบบจำลองการลดความชันแบบสุ Aม คือ alpha = 0.0001 โดยหลังจากปรับ

พารามิเตอร=แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของการลดความชันแบบสุAม ด+วยข+อมูลทดสอบ

สามารถแสดงได+ดังตาราง 4.17 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 96 หัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 17 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 10 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 6 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 12 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 27 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 24 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.17 ผลการทดสอบแบบจำลองการลดความชันแบบสุAม ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 17 7 3 27 

Negative 5 6 7 18 

Neutral 18 6 27 51 

รวม 40 19 37 96 

 

 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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จากตาราง 4.17 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 52.08% 

2. คAาความแมAนยำ 56.64% 

3. คAาความระลึก 52.08% 

4.3.1.10 ผลจากแบบจำลองพาสซีฟ อากัสซีฟ (Passive Aggressive) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองพาสซีฟ อากัสซีฟ คือ C = 10 โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผล

ผลการทดสอบประสิทธิภาพของพาสซีฟ อากัสซีฟ ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 4.18 

พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 96 หัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จรงิและทำนายวAาเปoน Positive  = 17 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 10 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 5 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 13 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 26 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 25 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.18 ผลการทดสอบแบบจำลองพาสซีฟ อากสัซีฟ ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 17 4 6 27 

Negative 5 5 8 18 

Neutral 17 8 26 51 

รวม 39 17 40 96 

 

จากตาราง 4.18 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 50% 

2. คAาความแมAนยำ 52.31% 

3. คAาความระลึก 50% 

4.3.2 ผลจากแบบจำลองชุดข%อมูลท่ีเก่ียวกับบริษัท ควอลิต้ีเฮ%าส? จำกัด (มหาชน) (QH) 

เทDานั้น ด%วยตัวตัดคำ PythaiNLP 

4.3.2.1 ผลจากแบบจำลองการถดถอยเชิงโลจิสติค (Logistic Regression) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองการถดถอยเชิงโลจิสติค คือ C = 100 โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+ว
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 



   63 

 
ได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของการถดถอยเชิงโลจิสติค ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดัง

ตาราง 4.19 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 20 หัวข+อหัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 3 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 7 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 1 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.19 ผลการทดสอบแบบจำลองการถดถอยเชิงโลจิสติคด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 3 0 3 6 

Negative 2 3 1 6 

Neutral 1 0 7 8 

รวม 6 3 11 20 

 

จากตาราง 4.19 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 65% 

2. คAาความแมAนยำ 70.45% 

3. คAาความระลึก 65% 

4.3.2.2 ผลจากแบบจำลองนาอีฟเบย? (Naïve Bayes)  

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองนาอีฟเบย=คือ alpha = 1.0 โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผลผล

การทดสอบประสิทธิภาพของนาอีฟเบย= ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 4.20 พบวAาจาก

หัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 20 หัวข+อหัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 3 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 0 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 6 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 6 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 2 ครั้ง 

 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ตารางท่ี 4.20 ผลการทดสอบแบบจำลองนาอีฟเบย= ด+วยข+อมูลทดสอบ 

                ผลทำนาย                      

ผลจรงิ 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 3 0 3 6 

Negative 4 0 2 6 

Neutral 2 0 6 8 

รวม 9 0 11 20 

 

จากตาราง 4.20 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 45% 

2. คAาความแมAนยำ 31.82% 

3. คAาความระลึก 45% 

4.3.2.3 ผลจากแบบจำลองการหาคDาด%วยเพ่ือนบ%านท่ีใกล%ท่ีสุด k จุด (K-Nearest 

Neighbors) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองการหาคAาด+วยเพื่อนบ+านที่ใกล+ที่สุด k จุด คือ n_neighbors = 3 โดย

หลังจากปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของการหาคAาด+วยเพื่อนบ+านที่ใกล+

ที่สุด k จุด ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 4.21 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 20 

หัวข+อหัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 4 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 2 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 0 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 6 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 5 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 3 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.21 ผลการทดสอบแบบจำลองการหาคAาด+วยเพื่อนบ+านที่ใกล+ที่สุด k จุด ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 4 0 2 6 

Negative 5 0 1 6 

Neutral 3 0 5 8 

รวม 12 0 8 20 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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จากตาราง 4.21 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 45% 

2. คAาความแมAนยำ 35% 

3. คAาความระลึก 45% 

4.3.2.4 ผลจากแบบจำลองซัพพอร?ตเวกเตอร?แมชชีน (SVM) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน คือ C = 10, gamma = scale และ kernel 

= linear โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของซัพพอร=ตเวกเตอร=

แมชชีน  ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 4.22 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 20 

หัวข+อหัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 3 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 7 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 1 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.22 ผลการทดสอบแบบจำลองซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 3 0 3 6 

Negative 2 3 1 6 

Neutral 1 0 7 8 

รวม 6 3 11 20 

 

จากตาราง 4.22 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 65% 

2. คAาความแมAนยำ 70.45% 

3. คAาความระลึก 65% 

4.3.2.5 ผลจากแบบจำลองปÜาสุDม (Random Forest) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองปÇาสุAม คือ max_depth = 20 และ n_estimators = 300โดยหลังจาก

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของปÇาสุAม ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+

ดังตาราง 4.23 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 20 หัวข+อหัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 3 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 2 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 4 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จรงิและทำนายวAาเปoน Neutral = 8 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 0 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.23 ผลการทดสอบแบบจำลองปÇาสุAม ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 3 0 3 6 

Negative 0 2 4 6 

Neutral 0 0 8 8 

รวม 3 2 15 20 

 

จากตาราง 4.23 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 65% 

2. คAาความแมAนยำ 81.33% 

3. คAาความระลึก 65% 

4.3.2.6 ผลจากแบบจำลองต%นไม%ตัดสินใจ (Decision Tree) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองต+นไม+ตัดสินใจ คือ max_depth = None โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=

แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของต+นไม+ตัดสินใจ ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 

4.24 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 20 หัวข+อหัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 2 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 4 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 2 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 4 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 7 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 1 ครั้ง 

 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ตารางท่ี 4.24 ผลการทดสอบแบบจำลองต+นไม+ตัดสินใจ ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 2 2 2 6 

Negative 0 2 4 6 

Neutral 1 0 7 8 

รวม 3 4 13 20 

 

จากตาราง 4.24 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 55% 

2. คAาความแมAนยำ 56.84% 

3. คAาความระลึก 51.39% 

4.3.2.7 ผลจากแบบจำลองตัวจำแนกแบบโครงขDายประสาทเทียมหลายชั้น (MLP) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองแบบโครงขAายประสาทเทียมหลายช้ันคือ hidden_layer_sizes = (50, 

100) โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของแบบโครงขAายประสาท

เทียมหลายช้ันด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 4.25 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 

20 หัวข+อหัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 3 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 6 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 2 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.25 ผลการทดสอบแบบจำลองแบบโครงขAายประสาทเทียมหลายช้ันด+วยข+อมลูทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 3 0 3 6 

Negative 1 3 2 6 

Neutral 2 0 6 8 

รวม 6 3 11 20 

 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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จากตาราง 4.25 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 60% 

2. คAาความแมAนยำ 66.82% 

3. คAาความระลึก 60% 

4.3.2.8 ผลจากแบบจำลองเพอร?เซปตรอน (Perceptron) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองเพอร=เซปตรอน คือ alpha = 0.0001 โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+ว

ได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของแบบเพอร=เซปตรอน ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดัง

ตาราง 4.26 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 20 หัวข+อหัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 3 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 6 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 2 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.26 ผลการทดสอบแบบจำลองเพอร=เซปตรอน ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 3 0 3 6 

Negative 0 3 3 6 

Neutral 1 1 6 8 

รวม 4 4 12 20 

 

จากตาราง 4.26 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 60% 

2. คAาความแมAนยำ 65% 

3. คAาความระลึก 60% 

4.3.2.9 ผลจากแบบจำลองสโตแคสติกการ?เดียนดิเซนท? (SGD) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการ

เพิ ่มประสิทธิภาพแบบจำลองการลดความชันแบบสุ Aม คือ alpha = 0.001 โดยหลังจากปรับ

พารามิเตอร=แล+วได+ผลผลการทดสอบประสิทธิภาพของการลดความชันแบบสุAม ด+วยข+อมูลทดสอบ

สามารถแสดงได+ดังตาราง 4.27 พบวAาจากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 20 หัวข+อหัวข+อขAาวผลดังน้ี 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 3 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 4 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 2 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 6 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 2 ครั้ง 

 

ตารางท่ี 4.27 ผลการทดสอบแบบจำลองการลดความชันแบบสุAม ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 3 0 3 6 

Negative 1 4 1 6 

Neutral 2 0 6 8 

รวม 3 4 10 20 

 

จากตาราง 4.27 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 65% 

2. คAาความแมAนยำ 69% 

3. คAาความระลึก 65% 

4.3.2.10 ผลจากแบบจำลองพาสซีฟ อากัสซีฟ (Passive Aggressive) 

จากผลในการหาพารามิเตอร=ที่ดีที่สุดของไลบรารี่ GridSearchCV คAาพารามิเตอร=ที่ใช+ในการเพิ่ม

ประสิทธิภาพแบบจำลองพาสซีฟ อากัสซีฟ คือ C = 1 โดยหลังจากปรับพารามิเตอร=แล+วได+ผลผลการ

ทดสอบประสิทธิภาพของพาสซีฟ อากัสซีฟ ด+วยข+อมูลทดสอบสามารถแสดงได+ดังตาราง 4.28 พบวAา

จากหัวข+อขAาวสำหรับทดสอบ 20 หัวข+อหัวข+อขAาวผลดังน้ี 

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริงและทำนายวAาเปoน Positive  = 3 ครั้ง  

จำนวนข+อความที่เปoน Positive จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น  = 3 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริงและทำนายวAาเปoน Negative  = 4 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Negative จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 2 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริงและทำนายวAาเปoน Neutral = 6 ครั้ง 

จำนวนข+อความที่เปoน Neutral จริง แตAทำนายวAาเปoนอยAางอื่น = 2 ครั้ง 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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ตารางท่ี 4.28  ผลการทดสอบแบบจำลองพาสซีฟ อากสัซฟี ด+วยข+อมูลทดสอบ 

               ผลทำนาย                      

ผลจริง 

Positive Negative Neutral รวม 

Positive 3 0 3 6 

Negative 1 4 1 6 

Neutral 1 1 6 8 

รวม 5 5 10 20 

 

จากตาราง 4.28 สามารถคำนวณตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 3 ตัววัดได+ดังน้ี 

1. คAาความถูกต+อง 65% 

2. คAาความแมAนยำ 66% 

3. คAาความระลึก 65% 
 

4.4  ผลการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจำลอง 
 จากผลการคำนวณตัววัดประสิทธิภาพของแบบจำลองในหัวข+อ 4.3 นำผลที ่ได+มา

เปรียบเทียบกันโดยดูจากตัววัดประสิทธิภาพทั้ง 4 ตัว คือ ความถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยำ 

(Precision) คAาความระลึก (Recall) ได+ความวAาตัวตัดคำ PythaiNLP ชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ราช 

กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เทAานั้นสAวนชุดข+อมูลทดสอบของแบบจำลองซัพพอร=ตเวกเตอร=แม

ชชีน (Support Vector Machines) มีคAาประสิทธิภาพสูงทีสุ่ด อยูAที่คAาความถูกต+องร+อยละ 62.50 คAา

ความแมAนยำร+อยละ 67.29 คAาความระลึกร+อยละ 62.50 และคAาความถAวงดุลร+อยละ 60.31 ตาม

ตารางที่ 4.29  

ตัวตัดคำ PythaiNLP ชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH)  เทAาน้ัน

สAวนชุดข+อมูลทดสอบของแบบจำลองปÇาสุAม (Random Forest) มีคAาประสิทธิภาพสูงที่สุด อยูAที่คAา

ความถูกต+องร+อยละ 65 คAาความแมAนยำร+อยละ 81.33 คAาความระลึกร+อยละ 65 และคAาความถAวงดุล

ร+อยละ 62.83  ตามตารางที่ 4.30  

คAาประสิทธิภาพสูงที่สุดของหุ+นทั้ง 2 ตัวเปoนแบบจำลองที่ใช+เทคนิคการเรียนรู+ของเครื่อง 

(Machine Learning) เนื ่องจากแบบจำลองเทคนิคนี ้มีความเหมาะสมกับชุดข+อมูลที ่มีขนาดเล็ก

มากกวAาเทคนิคการเรียนรู+เชิงลึก (Deep Learning) 

 
 
 
 
 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ตารางท่ี 4.29  คAาประสทิธิภาพของแบบจำลองตัวตัดคำ PythaiNLP บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน)  

ลำดับ ชุดข%อมูล แบบจำลอง Accuracy Precision Recall F1-Score 

1 

ข+อมูลที่

เก่ียวกับ 

บริษัท ราช 

กรุvป จำกัด 

(มหาชน) 

(RATCH) 

เทAาน้ัน 

Logistic Regression 52.08 54.06 52.08 52.27 

2 Naive Bayes 56.25 54.98 56.25 51.79 

3 KNN 42.71 44.36 42.71 43.28 

4 SVM 62.50 67.29 62.50 60.31 

5 Random Forest 53.13 61.54 53.13 53.13 

6 Decision Tree 53.13 61.95 53.13 53.81 

7 Neural network 52.08 52.91 52.08 52.21 

8 Perceptron 50.00 50.35 50.00 50.02 

9 

Stochastic Gradient 

Descent 
52.08 56.64 52.08 52.95 

10 Passive Aggressive 50.00 52.31 50.00 50.20 

 
ตารางท่ี 4.30  คAาประสทิธิภาพของแบบจำลองตัวตัดคำ PythaiNLP บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน)  

ลำดับ ชุดข%อมูล แบบจำลอง Accuracy Precision Recall F1-Score 

1 

ข+อมูลที่

เก่ียวกับ 

บริษัท 

ควอลิตี้

เฮ+าส= 

จำกัด 

(มหาชน) 

(QH) 

เทAาน้ัน 

Logistic Regression 65.00 70.45 65.00 64.47 

2 Naive Bayes 45.00 31.82 45.00 37.26 

3 KNN 45.00 35.00 45.00 38.33 

4 SVM 65.00 70.45 65.00 64.47 

5 Random Forest 65.00 81.33 65.00 62.83 

6 Decision Tree 55.00 56.54 55.00 52.00 

7 Neural network 60.00 66.82 60.00 60.26 

8 Perceptron 60.00 65.00 60.00 60.00 

9 

Stochastic Gradient 

Descent 
65.00 69.00 65.00 65.67 

10 Passive Aggressive 65.00 66.00 65.00 64.85 

 

4.5  ผลการนำแบบจำลองไปใช%งาน 
 จากการนำแบบจำลองที่พัฒนาขึ้นไปทดลองใช+งานอยAางงAายบน Google Colab สามารถ

แสดงตัวอยAางการใช+งานได+ดังน้ี 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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4.5.1  การตรวจสอบคDาความสำคัญของคุณลักษณะ (Feature Importances) 

การตรวจสอบคAาความสำคัญของคุณลักษณะใช+ในการวัดความสำคัญของแตAละคุณลักษณะ 

(Feature) ในการทำนายผลลัพธ=ของโมเดล คAาความสำคัญเหลAาน้ีชAวยให+ทราบวAาคุณลักษณะใดมีผล

มากที่สุดหรือน+อยที่สุดในการทำนาย และสามารถใช+ในการวิเคราะห=และตัดสินใจเกี่ยวกับการเลือก

คุณลักษณะ (Feature Selection) เพื่อลดความซับซ+อนของโมเดลและปรับปรุงประสิทธิภาพ 

 

 
รูปท่ี 4.7  คAาความสำคัญของคุณลักษณะจากแบบจำลอง 

 

4.5.2  การตรวจสอบข%อความจากผู%ใช%  
การตรวจสอบข+อความจากผู+ใช+ เปoนการรับคAาข+อความจากผู+ใช+แล+วนำข+อความดังกลAาวไป

จำแนกความรู+สึกจากหัวข+อขAาวโดยใช+แบบจำลองที่พัฒนาขึ้น ซึ่งผู+วิจัยทดลองปÆอนข+อความเพื่อให+

แบบจำลองทำการจำแนกโดยปÆอนคำวAา “เผยรายได+ไตรมาส3กำไรหด” แบบจำลองจำแนกวAา 

“Neg” ดังรูปที่ 4.8 

 

รูปท่ี 4.8  การตรวจสอบข+อความจากผู+ใช+ 
 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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4.6  อภิปรายผล 
 งานวิจัยน้ีมีวัตถุประสงค=ในการสร+างแบบจำลองการจำแนกความรู+สึกจากหัวข+อขAาวหุ+นไทย

รายวัน โดยทำการเปรียบเทียบรปูแบบการเกบ็ข+อมลู 3 แบบ (A - C) และการเตรียมข+อความขAาวด+วย

ตัวตัดคำภาษาไทย 2 แบบ คือ PyThaiNLP และ DeepCut (I - II) ผลการศึกษาสามารถแบAงออกเปoน 

6 การทดลอง เพื่อเลือกวิธีการเตรียมข+อความที่เหมาะสมกAอนที่จะนำไปสร+างโมเดลการจำแนก ซึ่งมี

การปรับจูนไฮเปอร=พารามิเตอร=โดยใช+ GridSearchCV กับแบบจำลองและเปรียบเทียบประสิทธิภาพ

เพื่อเลือกแบบจำลองที่เหมาะสมที่สุดสำหรับหุ+นแตAละตัว การเลือกหุ+น 2 ตัวจากกลุAม SET50 คือ 

บริษัท ควอลิตี้เฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) และบริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เปoน

ตัวอยAางในการศึกษา การเก็บข+อมูลทั้งหัวข+อขAาวและราคาหุ+นรายวันต้ังแตAเดือนมกราคม พ.ศ. 2561 

ถึงเดือนธันวาคม พ.ศ. 2565 แสดงถึงการรวบรวมข+อมูลที ่ครอบคลุมและเพียงพอสำหรับการ

วิเคราะห= ข+อมูลที่รวบรวมมาได+ผAานกระบวนการเตรียมข+อมูล เชAน การลบเครื่องหมายวรรคตอน 

สัญลักษณ= และตัวเลข การนอร=มอลไลซ=ตัวอักษร การตัดคำ และการสกัดคุณลักษณะ ซึ่งเปoนข้ันตอน

สำคัญในการปรับปรุงความแมAนยำของโมเดล 

ผลการวิจัยพบวAา การเก็บข+อความเฉพาะหัวข+อขAาวของหุ+นที่สนใจ (รูปแบบ A) และการใช+

ตัวตัดคำ PyThaiNLP (รูปแบบ I) ให+ผลลัพธ=การจำแนกที่ดีที่สุดในหุ+นทั้งสองตัว การแบAงชุดข+อมูล

ออกเปoนชุดข+อมูลเรียนรู+ (70%) และชุดข+อมูลทดสอบ (30%) ชAวยให+สามารถปรับจูนพารามิเตอร=ของ

แบบจำลองได+อยAางเหมาะสม ซึ่งแสดงถึงความสำคัญของการแบAงชุดข+อมูลอยAางมีประสิทธิภาพเพื่อ

ปรับปรุงการทำงานของแบบจำลองสำหรับหุ+น บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) แบบ

จำลองซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน (SVM) มีประสิทธิภาพสูงสุด โดยมีคAาความถูกต+องร+อยละ 62.50 คAา

ความแมAนยำร+อยละ 67.29 และคAาความระลึกร+อยละ 62.50 สำหรับหุ+น บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด 

(มหาชน) (QH) แบบจำลองปÇาสุAม (Random Forest) มีประสิทธิภาพสูงสุด โดยมีคAาความถูกต+องร+อย

ละ 65 คAาความแมAนยำร+อยละ 81.33 และคAาความระลึกร+อยละ 65 ผลลัพธ=เหลAาน้ีช้ีให+เห็นถึงความ

แตกตAางในประสิทธิภาพของแบบจำลองเมื่อใช+งานกับข+อมูลของหุ+นแตAละตัวและผลการวิจัยยังแสดง

ให+เห็นด+วยวAาการปรับจูนไฮเปอร=พารามิเตอร=เปoนสิ่งสำคัญที่ทำให+ประสิทธิของแบบจำลองสูงขึ้นได+ 

ซึ่งในงานวิจัยที่เกี ่ยวข+องของวิกานดาและอัญชนาถ+ามีการปรับจูนไฮเปอร=พารามิเตอร=อาจได+คAา

ประสิทธิภาพของแบบจำลองที่สูงข้ึนอีกด+วย 

การอภิปรายผลนี้เน+นให+เห็นถึงความสำคัญของการเลือกวิธีการเตรียมข+อมูลและการใช+

เครื่องมือที่เหมาะสมในการพัฒนาโมเดลการจำแนกความรู+สึก นอกจากน้ี ยังชี้ให+เห็นวAาการเลือกใช+

แบบจำลองที่เหมาะสมสามารถชAวยเพิ่มความแมAนยำและประสิทธิภาพของการทำนายได+อยAางมาก 

ทั้งน้ี การวิจัยในอนาคตควรพิจารณาขยายขอบเขตของชุดข+อมูล รวมถึงการทดลองกับหุ+นเพิ่มเติม 

และการใช+เทคนิคการเตรียมข+อมูลและการจำแนกที่หลากหลายมากข้ึนเพื่อปรับปรงุความแมAนยำและ

ประสิทธิภาพของโมเดลตAอไป 
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บทท่ี 5 

สรุปผลการวิจัยและข%อเสนอแนะ 
 

ในบทนี้จะทำการสรุปผลการดำเนินงานทั้งหมด ตลอดจนนำเสนอข+อเสนอแนะ เพื่อใช+สำหรับ

งานวิจัยในอนาคตแกAผู+วิจัยหรือผู+ที่ต+องการศึกษาค+นคว+า โดยการสรุปผลจะอ+างอิงผลการดำเนินงาน

การค+นคว+าอิสระในบทที่ 4 โดยมีรายละเอียดดังน้ี 

5.1  สรุปผลการวิจัย  

5.2  ข+อเสนอแนะ 

 

5.1  สรุปผลการวิจัย 
งานวิจัยน้ีมีวัตถุประสงค=เพื่อศึกษาและพัฒนาแบบจำลองในการจำแนกการวิเคราะห=ความรู+สึก

จากหัวข+อขAาวหุ+นรายวันรวมถึงประเมินผลประสิทธิภาพของแบบจำลองที่พัฒนาขึ้น ซึ่งผู+วิจัยได+ทำ

การรวบรวมข+อมูลหัวข+อในงานวิจัยน้ีจะมีการเก็บข+อมูลอยูAทั้งหมด 3 รูปแบบตAอหุ+น 1 ตัว คือแบบ A 

คือ การเก็บข+อมูลหัวข+อขAาว โดยใช+ ช่ือยAอหลักทรัพย= เทAาน้ัน แบบ B คือ การเก็บข+อมูลหัวข+อขAาวโดย

ใช+ชื่อยAอหลักทรัพย=และคำที่เกี่ยวข+องกับธุรกิจของหลักทรัพย= แบบ C คือการเก็บข+อมูลหัวข+อขAาว 

โดยใช+ช่ือยAอหลักทรัพย= คำที่เกี่ยวข+องกับธุรกิจของหลักทรัพย=และหัวข+อขAาวเศรษฐกิจภายในและนอก

ประเทศ ทำการรวบรวมข+อมูลบน Google Colab ด+วยภาษา Python ตั้งแตAเดือนเดือนมกราคม 

พ.ศ. 2561 จนถึงเดือนธันวาคม พ.ศ. 2565 หลังจากได+ข+อมูลมาแล+วก็นำข+อมูลที่รวบรวมได+มาทำการ

เตรียมข+อมูล (Data Preparation) การลบเครื่องหมายวรรคตอน สัญลักษณ= และ ตัวเลข การนอร=

มอลไลซ=ตัวอักษร การตัดคำ โดยในสAวนการตัดคำนั ้นจะมีการใช+ตัวตัดคำ 2 แบบคือแบบ I ใช+ 

PythaiNLP ในการตัดคำข+อความหัวข+อขAาว แบบ II ใช+ DeepCut ในการตัดคำข+อความหัวข+อขAาว

ตAอมาก็จะเปoนการลบกลุAมคำที่ไมAมีความหมายและการสกัดคุณลักษณะ เพื่อทำให+ข+อมูลอยูAในรูปแบบ

ที่คอมพิวเตอร=สามารถประมวลผลได+ แล+วแบAงข+อมูลออกเปoน 2 ชุดในอัตราสAวน 70 : 30 พร+อม

กำหนดให+เปoนชุดข+อมูลเรียนรู+ (Training Data) เพื่อใช+ในการพัฒนาแบบจำลองจำนวน และชุดข+อมูล

ทดสอบ (Test Data) เพื่อใช+ในการวัดประสิทธิภาพของแบบจำลองที่พัฒนาข้ึน

กAอนจะทำการพัฒนาแบบจำลองพยากรณ=ทิศทางของราคาด+วยชุดข+อมูลเรียนรู+ (Training Data) 

โดยใช+แบบจำลอง 10 แบบคือ การถดถอยเชิงโลจิสติค (Logistic Regression) นาอีฟเบย= (Naïve 

Bayes) การหาคAาด+วยเพื่อนบ+านที่ใกล+ที่สุด k จุด (K-Nearest Neighbors) ซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน 

(Support Vector Machines) ปÇ าส ุ A ม  (Random Forest)  ต +นไม +ต ัดส ินใจ (Decision Tree) ตัว

จำแนกแบบโครงขAายประสาทเทียมหลายชั้น (MLP) เพอร=เซปตรอน (Perceptron) สโตแคสติกการ=

เดียนดิเซนท= (SGD) พาสซีฟ อากัสซีฟ (Passive Aggressive) แล+วทำการประเมินประสิทธิภาพของ

แบบจำลองทั ้งในด+านคAาความถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยํา (Precision) คAาความระลึก 
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(Recall) และคAาความถAวงดุล (F-Measure) ด+วยชุดข+อมูลทดสอบ (Test Data) โดยจะแยกการ

เปรียบเทียบออกเปoน 2 การเปรียบเทียบคือ เปรียบเทียบตัวตัดคำวAาตัวไหนมีประสิทธิภาพสูงที่สุดกับ

ชุดข+อมูลแบบไหน จากผลคAาความถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยํา (Precision) คAาความระลึก 

(Recall) จากผลของการการจำแนกความรู+สึกจากหัวข+อขAาวหุ+นรายวันตัวตัดคำ PythaiNLP กับชุด

ข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เทAาน้ันมีคAาความถูกต+อง (Accuracy) คAา

ความแมAนยำ (Precision) คAาความระลึก (Recall) สูงกวAาตัวตัดคำกับชุดข+อมูลอื่น และตัวตัดคำ 

PythaiNLP กับชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ควอลิตี้เฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) เทAานั้นมีคAาความ

ถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยำ (Precision) คAาความระลึก (Recall) สูงกวAาตัวตัดคำกับชุด

ข+อมูลอื่น  

ผู +วิจ ัยจึงนำตัวตัดคำPythaiNLP กับชุดข+อมูลที่เกี ่ยวกับ บริษัท ราช กรุ vป จำกัด (มหาชน) 

(RATCH) เทAานั ้นและตัวตัดคำ PythaiNLP กับชุดข+อมูลที ่เกี ่ยวกับ บริษัท ควอลิตี ้เฮ+าส= จำกัด 

(มหาชน) (QH) เทAานั ้นมาทำการเพิ ่มประสิทธิภาพของแบบจำลองด+วยการปรับคAาพารามิเตอร=

แบบจำลองทั้ง 10 แบบจำลองเพื่อนำคAาความถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยำ (Precision) คAา

ความระลึก (Recall) มาเปรียบเทียบตAอ สรุปผลออกมาได+วAาตัวตัดคำ PythaiNLP กับชุดข+อมูลที่

เกี่ยวกับ บริษัท ราช กรุvป จำกัด (มหาชน) (RATCH) เทAานั้นแบบจำลองซัพพอร=ตเวกเตอร=แมชชีน 

(Support Vector Machines) มีคAาความถูกต+อง (Accuracy) คAาความแมAนยำ (Precision) คAาความ

ระลึก (Recall) สูงที ่ส ุดที่ร +อยละ 62.50 ร+อยละ 67.29 ร+อยละ 62.50 ตามลำดับและตัวตัดคำ 

PythaiNLP กับชุดข+อมูลที่เกี่ยวกับ บริษัท ควอลิต้ีเฮ+าส= จำกัด (มหาชน) (QH) เทAาน้ัน แบบจำลองปÇา

สุ Aม (Random Forest) เมื ่อมีการเพิ ่มประสิทธิภาพแล+วมีคAาความถูกต+อง (Accuracy) คAาความ

แมAนยำ (Precision) คAาความระลึก (Recall) ส ูงที ่ส ุดที่ร +อยละ 65 ร +อยละ 81.33 ร +อยละ 65 

ตามลำดับ 

จากหุ +นทั ้งสองตัวที ่นำมาทำการทดลองเปoนไปตามสมมติฐานที ่ตั ้งไว+ว Aาผลการประเมิน

ประสิทธิภาพการจำแนกความรู+สึกจากขAาวจะมีคAาความถูกต+องมากกวAาร+อยละ 60 และแบบจำลองที่

ได+คAาประสิทธิภาพสูงที ่ส ุดเปoนแบบจำลองเทคนิคการเรียนรู +ของเครื ่อง (Machine Learning) 

เนื่องจากแบบจำลองเทคนิคนี้มีความเหมาะสมกับชุดข+อมูลที่มีขนาดเล็กมากกวAาเทคนิค การเรียนรู+

เชิงลึก (Deep Learning) (Data-Cowboy, 2024) 
 

5.2  ข%อเสนอแนะ 
 จากผลการดำเนินการค+นคว+าอิสระครั้งน้ี สามารถนำไปเพิ่มประสิทธิภาพแบบจำลองเพื่อการ

จำแนกแนวโน+มของราคาหุ+นไทยรายวันโดยใช+การวิเคราะห=ความรู+สึกจากขAาวให+มีประสิทธิภาพมาก

ข้ึน ดังน้ี 

1) การใช+ตัวตัดคำภาษาไทยงานวิจัยใช+ตัวตัดคำ PythaiNLP และ DeepCut แนะนำการใช+

เทคโนโลยีการตัดคำที่พัฒนาข้ึนใหมAๆ เพิ่มเติม 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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2) การนำผลที่ได+จากการจำแนกความรู+สึกไปใช+รAวมกับแบบจำลองการทำนายราคา สามารถใช+

แบบจำลองการจำแนกความรู+สึกในเข+าไปชAวยในการทำนายราคาหุ+นได+ 

3) การปรับจูนพารามิเตอร=ของแบบจำลอง นำไปเพิ่มการทดลองเพื่อหาแนวทางในการปรับจูน

พารามิเตอร=ให+ดีข้ึน 

4) การขยายขอบเขตของชุดข+อมูลกับหุ+นเพิ่มเติมเพื่อเพิ่มความนAาเชื่อถือของผลลัพธ= อาจเพิ่ม

ขAาวจากแหลAงอื่นหรือนำข+อมูลความคิดเห็นสAวนบุคคลของหุ+นแตAละตัวเข+ามารAวมด+วย 
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โปรแกรมไพธอนที่ใช%ในการทดลอง 
 โปรแกรมจะแบAงเปoน 4 แบบในการรันโปรแกรม โดยแบAงจาก ประเภทชุดข+อมูล ตัวตัดคำ  

และตัวหุ+น 

1. หัวข+อขAาวหุ+น RATCH เทAาน้ัน ตัวตัดคำ PythaiNLP 

2. หัวข+อขAาวหุ+น RATCH เทAาน้ัน ตัวตัดคำ DeepCut 

3. หัวข+อขAาวหุ+น QH เทAาน้ัน ตัวตัดคำ PythaiNLP 

4. หัวข+อขAาวหุ+น QH เทAาน้ัน ตัวตัดคำ DeepCut 
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1.หัวข+อขAาวหุ+น RATCH เทAาน้ัน ตัวตัดคำ PythaiNLP 

 

# Install Library 

!pip install pythainlp 

!pip install wordcloud 

!pip install python-crfsuite 

!pip install matplotlib-venn 

!pip install stop_words 

 

from google.colab import drive 

drive.mount('/content/drive') 

 

import pandas as pd 

import pythainlp 

 

 

from sklearn.svm import SVC 

from sklearn.tree import DecisionTreeClassifier 

from sklearn.linear_model import LogisticRegression 

from sklearn.feature_extraction.text import TfidfVectorizer 

from sklearn.model_selection import train_test_split 

from sklearn.ensemble import 

GradientBoostingClassifier,RandomForestClassifier,AdaBoostClassifier,BaggingClassifier 

from sklearn.neighbors import KNeighborsClassifier 

 

 

 

import matplotlib.pyplot as plt 

import seaborn as sns 

 

from sklearn.feature_extraction.text import CountVectorizer 

 

import re 
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import string 

 

from pythainlp.corpus.common import thai_stopwords 

import warnings 

warnings.filterwarnings(action='ignore') 

 

import numpy as np 

from PIL import Image 

from wordcloud import WordCloud 

 

from pythainlp.tokenize import word_tokenize 

 

from pythainlp.util import find_keyword 

from pythainlp.util import rank 

from wordcloud import WordCloud 

import matplotlib 

import matplotlib.font_manager as fm 

fm.fontManager.addfont('/content/drive/MyDrive/Data/data 

project/THsarabunNew.ttf') 

matplotlib.rc('font',family='TH Sarabun New',size =10) 

 

# Import Library 

 

import pandas as pd 

import matplotlib.pyplot as plt 

import numpy as np 

import string 

import re 

from pythainlp.util import find_keyword 

from pythainlp.util import rank 

import pythainlp 

from pythainlp.tokenize import word_tokenize 

from pythainlp.corpus import thai_stopwords 
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from pythainlp.corpus import wordnet 

 

import nltk 

nltk.download('stopwords') 

from stop_words import get_stop_words 

from nltk.corpus import stopwords 

 

# นำเข+าข+อมลูจาก Github (เรียกใช+งานด+วยข+อมูลเกAาทีเ่คยทำ) 

df = pd.read_csv("/content/drive/MyDrive/Data/data project/ratch_clean.csv") 

df.head() 

 

df.dropna(inplace=True) 

 

# ดูวAามีข+อมลูเกี่ยวไมAเกี่ยววAามีกี่ข+อมลู 

 

df['sentiment'].value_counts() 

 

# เปรียบเทียบจำนวนของข+อมูล 

 

df['sentiment'].value_counts().plot.bar() 

 

# ทำการตัดคำ 

 

from pythainlp import word_tokenize 

 

def text_process(text): 

    final = "".join(u for u in text if u not in ("’","?", ";", ":", "!",'/',"– ",'.', '"','”','“', "ๆ", "ฯ", 

"=", "_", "(", ")","%", "&", "'", ",", "+", "*", "[", "]", "#", "฿", "$", "@","

๙","1","2","3",'4','5','6','7','8','9','0','-')) 

    final = word_tokenize(final) 

    final = " ".join(word for word in final) 

    return final 

df['title_tokens'] = df['title'].apply(text_process) 
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df 

 

from pythainlp.corpus.common import thai_stopwords 

 

# ทำการกำจัดคำหยุด pythai NLP 

 

from pythainlp.corpus.common import thai_stopwords 

 

thai_stopwords = list(thai_stopwords()) 

 

def stopword(text): 

    list_word = word_tokenize(text, keep_whitespace= False) #, engine='newmm') 

 

    stopwords = thai_stopwords 

    final = [i for i in list_word if i not in stopwords] 

    return final 

 

df['del_stopword'] = df['title_tokens'].apply(stopword) 

 

detokenized_doc = [] 

for i in range(len(df)): 

    t = ' '.join(map(str, df['del_stopword'][i])) 

    detokenized_doc.append(t) 

 

df['del_stopword'] = detokenized_doc 

df 

 

df.to_csv("stopword.csv") 

 

df0 = df[df['sentiment']=='pos'] 

 

df1 =df[df['sentiment']=='neg'] 
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df2 =df[df['sentiment']=='nue'] 

 

def get_text_list(message): 

  tokenized =[] 

  for i in message: 

    token = word_tokenize(i) 

    for j in token: 

      tokenized.append(j) 

 

  return tokenized 

 

text_list = get_text_list(df1.del_stopword) 

word_count = pd.DataFrame([find_keyword(text_list, min_len=3)]).T 

 

word_count['word'] = word_count.index 

word_count.columns = ['count','word'] 

word_count.index = range(len(word_count)) 

 

word_count.sort_values(by='count',ascending =False,inplace=True) 

word_count 

 

word_count.iloc[:35,:] 

 

from tqdm import tqdm 

 

def get_text_str(message): 

  tokenized =" " 

  th_stw1 = thai_stopwords 

  for i in tqdm(message): 

    token = word_tokenize(i) 

    for j in token: 

      if j not in thai_stopwords: 

        tokenized =tokenized + " " + j 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 



87 
 

 
 

 

  return tokenized 

 

 

text_str = get_text_str(df0.del_stopword) 

 

path = 'THSarabunNew.ttf' 

regexp = r"[ก-๙a-zA-Z']+" 

wordcloud = WordCloud( 

                      font_path='/content/drive/MyDrive/Data/data 

project/THsarabunNew.ttf', 

                      min_font_size=1, 

                      background_color="white", 

                      width=400, 

                      height=200, 

                      max_words=1000, 

                      colormap='plasma', 

                      scale=3, 

                      font_step=4, 

                    #   contour_width=3, 

                      contour_color='steelblue', 

                      collocations=False, 

                      regexp=regexp, 

                      margin=2 

                      ).generate(text_str) 

 

fig, ax = plt.subplots(1, 1, figsize=(16, 12)) 

ax.imshow(wordcloud, interpolation='bilinear') 

ax.axis("off") 

fig.show() 

 

# แบAงข+อมูลเปoน train 70 test 30 แบบสุAม pythaiNLP 
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from sklearn.model_selection import train_test_split 

 

X = df[['del_stopword']]  #  โจทย= 

y = df['sentiment']  #  เฉลย 

 

X_train, X_test, y_train, y_test = train_test_split(X, y, test_size=0.3, 

random_state=1234,shuffle =True) 

 

# นับจำนวนคำเพื่อทำให+ข+อมลูอยูAในรปู Vector ด+วย TfidfVectorizer 

 

from sklearn.feature_extraction.text import TfidfVectorizer 

 

tfidf = TfidfVectorizer(analyzer=lambda x:x.split(' ')) 

tfidf.fit_transform(df['del_stopword']) 

tfidf.vocabulary_ 

 

# ทำให+ข+อมูลอยูAในรูป Vector ด+วย TfidfVectorizer PythaiNLP 

 

tf_train_bow = tfidf.transform(X_train['del_stopword']) 

pd.DataFrame(tf_train_bow.toarray(), columns=tfidf.get_feature_names_out(), 

index=X_train['del_stopword']) 

pdtemp = pd.DataFrame(tf_train_bow.toarray(), 

columns=tfidf.get_feature_names_out(), index=X_train['del_stopword']) 

 

from sklearn.linear_model import LogisticRegression, SGDClassifier, 

PassiveAggressiveClassifier, Perceptron 

from sklearn.naive_bayes import MultinomialNB 

from sklearn.neighbors import KNeighborsClassifier 

from sklearn.svm import SVC 

from sklearn.ensemble import RandomForestClassifier 

from sklearn.tree import DecisionTreeClassifier 

from sklearn.neural_network import MLPClassifier 
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from sklearn.metrics import accuracy_score, precision_score, recall_score, f1_score, 

confusion_matrix 

import numpy as np 

import pandas as pd 

 

compare_model_tf = [ 

    [LogisticRegression(), 'Logistic Regression'], 

    [MultinomialNB(), 'Naive Bayes'], 

    [KNeighborsClassifier(), 'KNN'], 

    [SVC(), 'SVM'], 

    [RandomForestClassifier(), 'Random Forest'], 

    [DecisionTreeClassifier(), 'Decision Tree'], 

    [MLPClassifier(), 'Neural network'], 

    [Perceptron(), 'Perceptron'], 

    [SGDClassifier(), 'Stochastic Gradient Descent'], 

    [PassiveAggressiveClassifier(), 'Passive Aggressive'], 

] 

 

model_tf_score = [] 

for a in compare_model_tf: 

    compare_tf = a[0] 

    compare_tf.fit(tf_train_bow, y_train) 

    tf_test_bow = tfidf.transform(X_test['del_stopword']) 

    tf_test_predictions = compare_tf.predict(tf_test_bow) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วย scikit-learn 

    acc = accuracy_score(y_test, tf_test_predictions) * 100 

    pre = precision_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    rec = recall_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    f1 = f1_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

 

    # คำนวณ confusion matrix 

    tf_confusion_matrix = confusion_matrix(y_test, tf_test_predictions) 
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    # คำนวณคAา TP, FP, FN, TN 

    TP = np.diag(tf_confusion_matrix) 

    FP = tf_confusion_matrix.sum(axis=0) - TP 

    FN = tf_confusion_matrix.sum(axis=1) - TP 

    TN = tf_confusion_matrix.sum() - (TP + FP + FN) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วยตนเอง 

    acc_manual = (TP.sum() / tf_confusion_matrix.sum()) * 100 

    pre_manual = (TP / (TP + FP)).mean() * 100 

    rec_manual = (TP / (TP + FN)).mean() * 100 

    f1_manual = (2 * pre_manual * rec_manual / (pre_manual + rec_manual)) 

 

    model_tf_score.append([a[1], acc, pre, rec, f1, acc_manual, pre_manual, 

rec_manual, f1_manual]) 

 

    # แสดงผล 

    print(f'{a[1]}') 

    print('Accuracy = ', acc) 

    print('Precision = ', pre) 

    print('Recall = ', rec) 

    print('F1-Score = ', f1) 

    print('Manual Accuracy = ', acc_manual) 

    print('Manual Precision = ', pre_manual) 

    print('Manual Recall = ', rec_manual) 

    print('Manual F1-Score = ', f1_manual) 

    print("Confusion Matrix for the Best Model (Highest Accuracy):") 

    print(tf_confusion_matrix) 

    print('-' * 55) 

 

# แสดงผลสุดท+ายของคะแนนโมเดล 

score2 = pd.DataFrame(model_tf_score, columns=['classifier', 'accuracy', 'precision', 

'recall', 'f1', 'manual_accuracy', 'manual_precision', 'manual_recall', 'manual_f1']) 
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print(score2) 

 

score2 

 

from sklearn.model_selection import GridSearchCV, RandomizedSearchCV 

from sklearn.metrics import confusion_matrix 

 

compare_model_tf = [ 

    [LogisticRegression(), 'Logistic Regression', {'C': [0.1, 1, 10, 100]}], 

    [MultinomialNB(), 'Naive Bayes', {'alpha': [0.1, 0.5, 1.0]}], 

    [KNeighborsClassifier(), 'KNN', {'n_neighbors': [3, 5, 7]}], 

    [SVC(), 'SVM', {'C': [0.1, 1, 10], 'kernel': ['linear', 'rbf'], 'gamma': ['scale', 'auto']}], 

    [RandomForestClassifier(), 'Random Forest', {'n_estimators': [100, 200, 300], 

'max_depth': [None, 10, 20]}], 

    [DecisionTreeClassifier(), 'Decision Tree', {'max_depth': [None, 10, 20]}], 

    [MLPClassifier(), 'Neural network', {'hidden_layer_sizes': [(100,), (50, 50), (50, 100)]}], 

    [Perceptron(), 'Perceptron', {'alpha': [0.0001, 0.001, 0.01]}], 

    [SGDClassifier(), 'Stochastic Gradient Descent', {'alpha': [0.0001, 0.001, 0.01]}], 

    [PassiveAggressiveClassifier(), 'Passive Aggressive', {'C': [0.1, 1, 10]}] 

] 

 

model_tf_score = [] 

 

for a in compare_model_tf: 

    compare_tf = a[0] 

    params = a[2] 

 

    # สร+าง GridSearchCV object 

    grid_search = GridSearchCV(compare_tf, params, cv=5, scoring='accuracy') 

 

    # Fit โมเดลเพื่อค+นหา hyperparameters ที่ดีที่สุด 

    grid_search.fit(tf_train_bow, y_train) 
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    # ใช+โมเดลที่ปรับจูน hyperparameters แล+วดีที่สุด 

    best_model = grid_search.best_estimator_ 

 

    best_model.fit(tf_train_bow, y_train) 

    tf_test_bow = tfidf.transform(X_test['del_stopword']) 

    tf_test_predictions = best_model.predict(tf_test_bow) 

    best_confusion_matrix = confusion_matrix(y_test, tf_test_predictions) 

 

    # คำนวณคAา TP, FP, FN, TN 

    TP = np.diag(best_confusion_matrix) 

    FP = best_confusion_matrix.sum(axis=0) - TP 

    FN = best_confusion_matrix.sum(axis=1) - TP 

    TN = best_confusion_matrix.sum() - (FP + FN + TP) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วยตนเอง 

    acc_manual = (TP.sum() / best_confusion_matrix.sum()) * 100 

    pre_manual = (TP / (TP + FP)).mean() * 100 

    rec_manual = (TP / (TP + FN)).mean() * 100 

    f1_manual = (2 * pre_manual * rec_manual / (pre_manual + rec_manual)) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วย scikit-learn 

    acc = accuracy_score(y_test, tf_test_predictions) * 100 

    pre = precision_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    rec = recall_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    f1 = f1_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

 

    model_tf_score.append([a[1], acc, pre, rec, f1, acc_manual, pre_manual, 

rec_manual, f1_manual, grid_search.best_params_]) 

 

    # แสดงผล 

    print(f'{a[1]}') 

    print('Accuracy = ', acc) 

    print('Precision = ', pre) 
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    print('Recall = ', rec) 

    print('F1-Score = ', f1) 

    print("Confusion Matrix for the Model") 

    print(best_confusion_matrix) 

    print('Manual Accuracy = ', acc_manual) 

    print('Manual Precision = ', pre_manual) 

    print('Manual Recall = ', rec_manual) 

    print('Manual F1-Score = ', f1_manual) 

    print('-' * 55) 

 

# แสดงผลการเปรียบเทียบ 

score = pd.DataFrame(model_tf_score, columns=['classifier', 'accuracy', 'precision', 

'recall', 'f1', 'manual_accuracy', 'manual_precision', 'manual_recall', 'manual_f1', 'Best 

hyperparameters']) 

print(score) 

 

score 

 

score3 = pd.concat([score2, score]) 

score3 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆ ทั้งสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 



94 
 

 
 

2.หัวข+อขAาวหุ+น RATCH เทAาน้ัน ตัวตัดคำ DeepCut 

 

 

# Install Library 

!pip install pythainlp 

!pip install wordcloud 

!pip install python-crfsuite 

!pip install matplotlib-venn 

!pip install stop_words 

from google.colab import drive 

drive.mount('/content/drive') 

 

# Import Library 

import pandas as pd 

import pythainlp 

from sklearn.svm import SVC 

from sklearn.tree import DecisionTreeClassifier 

from sklearn.linear_model import LogisticRegression 

from sklearn.feature_extraction.text import TfidfVectorizer 

from sklearn.model_selection import train_test_split 

from sklearn.ensemble import 

GradientBoostingClassifier,RandomForestClassifier,AdaBoostClassifier,BaggingClassifier 

from sklearn.neighbors import KNeighborsClassifier 

import matplotlib.pyplot as plt 

import seaborn as sns 

 

from sklearn.feature_extraction.text import CountVectorizer 

 

import re 

import string 

 

from pythainlp.corpus.common import thai_stopwords 

import warnings 
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warnings.filterwarnings(action='ignore') 

 

import numpy as np 

from PIL import Image 

 

from pythainlp.tokenize import word_tokenize 

 

from pythainlp.util import find_keyword 

from pythainlp.util import rank 

from wordcloud import WordCloud 

import matplotlib 

import matplotlib.font_manager as fm 

fm.fontManager.addfont('/content/drive/MyDrive/Data/data 

project/THsarabunNew.ttf') 

matplotlib.rc('font',family='TH Sarabun New',size =10) 

 

# Import Library 

 

import pandas as pd 

import matplotlib.pyplot as plt 

import numpy as np 

import string 

import re 

from pythainlp.util import find_keyword 

from pythainlp.util import rank 

import pythainlp 

from pythainlp.tokenize import word_tokenize 

from pythainlp.corpus import thai_stopwords 

from pythainlp.corpus import wordnet 

 

import nltk 

nltk.download('stopwords') 

from stop_words import get_stop_words 
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from nltk.corpus import stopwords 

 

# นำเข+าข+อมลูจาก Github (เรียกใช+งานด+วยข+อมูลเกAาทีเ่คยทำ) 

df = pd.read_csv("/content/drive/MyDrive/Data/data project/ratch_1.csv") 

df.head() 

 

# ดูวAามีข+อมลูเกี่ยวไมAเกี่ยววAามีกี่ข+อมลู 

 

df['sentiment'].value_counts() 

 

# เปรียบเทียบจำนวนของข+อมูล 

 

df['sentiment'].value_counts().plot.bar() 

 

pip install deepcut 

 

import deepcut 

def text_process(text): 

    final = "".join(u for u in text if u not in ("’","?", ";", ":", "!",'/',"– ",'.', '"','”','“', "ๆ", "ฯ", 

"=", "_", "(", ")","%", "&", "'", ",", "+", "*", "[", "]", "#", "฿", "$", "@","

๙","1","2","3",'4','5','6','7','8','9','0','-')) 

    final = deepcut.tokenize(final) 

    final = " ".join(word for word in final) 

    return final 

df['title_tokens_deepcut'] = df['title'].apply(text_process) 

df 

 

df.to_csv("stopword.csv") 

 

# ทำการกำจัดคำหยุด 

from pythainlp import word_tokenize 

from pythainlp.corpus.common import thai_stopwords 
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thai_stopwords = list(thai_stopwords()) 

 

def stopword(text): 

    list_word = word_tokenize(text, keep_whitespace= False) #, engine='newmm') 

 

    stopwords = thai_stopwords 

    final = [i for i in list_word if i not in stopwords] 

    return final 

 

df['del_stopword_deepcut'] = df['title_tokens_deepcut'].apply(stopword) 

 

detokenized_doc = [] 

for i in range(len(df)): 

    t = ' '.join(map(str, df['del_stopword_deepcut'][i])) 

    detokenized_doc.append(t) 

 

df['del_stopword_deepcut'] = detokenized_doc 

df 

 

df0 = df[df['sentiment']=='pos'] 

 

def get_text_list(message): 

  tokenized =[] 

  for i in message: 

    token = word_tokenize(i) 

    for j in token: 

      tokenized.append(j) 

 

  return tokenized 

 

text_list = get_text_list(df0.del_stopword_deepcut) 

word_count = pd.DataFrame([find_keyword(text_list, min_len=3)]).T 
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word_count['word'] = word_count.index 

word_count.columns = ['count','word'] 

word_count.index = range(len(word_count)) 

 

word_count.sort_values(by='count',ascending =False,inplace=True) 

word_count 

 

word_count.iloc[:35,:] 

 

from tqdm import tqdm 

 

def get_text_str(message): 

  tokenized =" " 

  th_stw1 = thai_stopwords 

  for i in tqdm(message): 

    token = word_tokenize(i) 

    for j in token: 

      if j not in thai_stopwords: 

        tokenized =tokenized + " " + j 

 

  return tokenized 

 

 

text_str = get_text_str(df0.del_stopword_deepcut) 

 

path = 'THSarabunNew.ttf' 

regexp = r"[ก-๙a-zA-Z']+" 

wordcloud = WordCloud( 

                      font_path='/content/drive/MyDrive/Data/data 

project/THsarabunNew.ttf', 

                      min_font_size=1, 

                      background_color="white", 

                      width=400, 
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                      height=200, 

                      max_words=1000, 

                      colormap='plasma', 

                      scale=3, 

                      font_step=4, 

                    #   contour_width=3, 

                      contour_color='steelblue', 

                      collocations=False, 

                      regexp=regexp, 

                      margin=2 

                      ).generate(text_str) 

 

fig, ax = plt.subplots(1, 1, figsize=(16, 12)) 

ax.imshow(wordcloud, interpolation='bilinear') 

ax.axis("off") 

fig.show() 

 

# แบAงข+อมูลเปoน train 70 test 30 แบบสุAม DEEPCUT 

 

from sklearn.model_selection import train_test_split 

 

X = df[['title_tokens_deepcut']]  #  โจทย= 

y = df['sentiment']  #  เฉลย 

 

X_train, X_test, y_train, y_test = train_test_split(X, y, test_size=0.3, 

random_state=1234,shuffle =True) 

 

# นับจำนวนคำเพื่อทำให+ข+อมลูอยูAในรปู Vector ด+วย TfidfVectorizer 

 

from sklearn.feature_extraction.text import TfidfVectorizer 

 

tfidf = TfidfVectorizer(analyzer=lambda x:x.split(' ')) 

tfidf.fit_transform(df['title_tokens_deepcut']) 
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tfidf.vocabulary_ 

 

# ทำให+ข+อมูลอยูAในรูป Vector ด+วย TfidfVectorizer Deepcut 

 

tf_train_bow = tfidf.transform(X_train['title_tokens_deepcut']) 

pd.DataFrame(tf_train_bow.toarray(), columns=tfidf.get_feature_names_out(), 

index=X_train['title_tokens_deepcut']) 

 

from sklearn.linear_model import LogisticRegression, SGDClassifier, 

PassiveAggressiveClassifier, Perceptron 

from sklearn.naive_bayes import MultinomialNB 

from sklearn.neighbors import KNeighborsClassifier 

from sklearn.svm import SVC 

from sklearn.ensemble import RandomForestClassifier 

from sklearn.tree import DecisionTreeClassifier 

from sklearn.neural_network import MLPClassifier 

from sklearn.metrics import accuracy_score, precision_score, recall_score, f1_score, 

confusion_matrix 

import numpy as np 

import pandas as pd 

 

compare_model_tf = [ 

    [LogisticRegression(), 'Logistic Regression'], 

    [MultinomialNB(), 'Naive Bayes'], 

    [KNeighborsClassifier(), 'KNN'], 

    [SVC(), 'SVM'], 

    [RandomForestClassifier(), 'Random Forest'], 

    [DecisionTreeClassifier(), 'Decision Tree'], 

    [MLPClassifier(), 'Neural network'], 

    [Perceptron(), 'Perceptron'], 

    [SGDClassifier(), 'Stochastic Gradient Descent'], 

    [PassiveAggressiveClassifier(), 'Passive Aggressive'], 

] 
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model_tf_score = [] 

for a in compare_model_tf: 

    compare_tf = a[0] 

    compare_tf.fit(tf_train_bow, y_train) 

    tf_test_bow = tfidf.transform(X_test['title_tokens_deepcut']) 

    tf_test_predictions = compare_tf.predict(tf_test_bow) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วย scikit-learn 

    acc = accuracy_score(y_test, tf_test_predictions) * 100 

    pre = precision_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    rec = recall_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    f1 = f1_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

 

    # คำนวณ confusion matrix 

    tf_confusion_matrix = confusion_matrix(y_test, tf_test_predictions) 

 

    # คำนวณคAา TP, FP, FN, TN 

    TP = np.diag(tf_confusion_matrix) 

    FP = tf_confusion_matrix.sum(axis=0) - TP 

    FN = tf_confusion_matrix.sum(axis=1) - TP 

    TN = tf_confusion_matrix.sum() - (TP + FP + FN) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วยตนเอง 

    acc_manual = (TP.sum() / tf_confusion_matrix.sum()) * 100 

    pre_manual = (TP / (TP + FP)).mean() * 100 

    rec_manual = (TP / (TP + FN)).mean() * 100 

    f1_manual = (2 * pre_manual * rec_manual / (pre_manual + rec_manual)) 

 

    model_tf_score.append([a[1], acc, pre, rec, f1, acc_manual, pre_manual, 

rec_manual, f1_manual]) 

 

    # แสดงผล 
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    print(f'{a[1]}') 

    print('Accuracy = ', acc) 

    print('Precision = ', pre) 

    print('Recall = ', rec) 

    print('F1-Score = ', f1) 

    print('Manual Accuracy = ', acc_manual) 

    print('Manual Precision = ', pre_manual) 

    print('Manual Recall = ', rec_manual) 

    print('Manual F1-Score = ', f1_manual) 

    print("Confusion Matrix for the Best Model (Highest Accuracy):") 

    print(tf_confusion_matrix) 

    print('-' * 55) 

 

# แสดงผลสุดท+ายของคะแนนโมเดล 

score2 = pd.DataFrame(model_tf_score, columns=['classifier', 'accuracy', 'precision', 

'recall', 'f1', 'manual_accuracy', 'manual_precision', 'manual_recall', 'manual_f1']) 

print(score2) 

 

score2 

 

from sklearn.model_selection import GridSearchCV, RandomizedSearchCV 

from sklearn.metrics import confusion_matrix 

 

compare_model_tf = [ 

    [LogisticRegression(), 'Logistic Regression', {'C': [0.1, 1, 10, 100]}], 

    [MultinomialNB(), 'Naive Bayes', {'alpha': [0.1, 0.5, 1.0]}], 

    [KNeighborsClassifier(), 'KNN', {'n_neighbors': [3, 5, 7]}], 

    [SVC(), 'SVM', {'C': [0.1, 1, 10], 'kernel': ['linear', 'rbf'], 'gamma': ['scale', 'auto']}], 

    [RandomForestClassifier(), 'Random Forest', {'n_estimators': [100, 200, 300], 

'max_depth': [None, 10, 20]}], 

    [DecisionTreeClassifier(), 'Decision Tree', {'max_depth': [None, 10, 20]}], 

    [MLPClassifier(), 'Neural network', {'hidden_layer_sizes': [(100,), (50, 50), (50, 100)]}], 

    [Perceptron(), 'Perceptron', {'alpha': [0.0001, 0.001, 0.01]}], 
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    [SGDClassifier(), 'Stochastic Gradient Descent', {'alpha': [0.0001, 0.001, 0.01]}], 

    [PassiveAggressiveClassifier(), 'Passive Aggressive', {'C': [0.1, 1, 10]}] 

] 

 

model_tf_score = [] 

 

for a in compare_model_tf: 

    compare_tf = a[0] 

    params = a[2] 

 

    # สร+าง GridSearchCV object 

    grid_search = GridSearchCV(compare_tf, params, cv=5, scoring='accuracy') 

 

    # Fit โมเดลเพื่อค+นหา hyperparameters ที่ดีที่สุด 

    grid_search.fit(tf_train_bow, y_train) 

 

    # ใช+โมเดลที่ปรับจูน hyperparameters แล+วดีที่สุด 

    best_model = grid_search.best_estimator_ 

 

    best_model.fit(tf_train_bow, y_train) 

    tf_test_bow = tfidf.transform(X_test['title_tokens_deepcut']) 

    tf_test_predictions = best_model.predict(tf_test_bow) 

    best_confusion_matrix = confusion_matrix(y_test, tf_test_predictions) 

 

    # คำนวณคAา TP, FP, FN, TN 

    TP = np.diag(best_confusion_matrix) 

    FP = best_confusion_matrix.sum(axis=0) - TP 

    FN = best_confusion_matrix.sum(axis=1) - TP 

    TN = best_confusion_matrix.sum() - (FP + FN + TP) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วยตนเอง 

    acc_manual = (TP.sum() / best_confusion_matrix.sum()) * 100 

    pre_manual = (TP / (TP + FP)).mean() * 100 
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    rec_manual = (TP / (TP + FN)).mean() * 100 

    f1_manual = (2 * pre_manual * rec_manual / (pre_manual + rec_manual)) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วย scikit-learn 

    acc = accuracy_score(y_test, tf_test_predictions) * 100 

    pre = precision_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    rec = recall_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    f1 = f1_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

 

    model_tf_score.append([a[1], acc, pre, rec, f1, acc_manual, pre_manual, 

rec_manual, f1_manual, grid_search.best_params_]) 

 

    # แสดงผล 

    print(f'{a[1]}') 

    print('Accuracy = ', acc) 

    print('Precision = ', pre) 

    print('Recall = ', rec) 

    print('F1-Score = ', f1) 

    print("Confusion Matrix for the Model") 

    print(best_confusion_matrix) 

    print('Manual Accuracy = ', acc_manual) 

    print('Manual Precision = ', pre_manual) 

    print('Manual Recall = ', rec_manual) 

    print('Manual F1-Score = ', f1_manual) 

    print('-' * 55) 

 

# แสดงผลการเปรียบเทียบ 

score = pd.DataFrame(model_tf_score, columns=['classifier', 'accuracy', 'precision', 

'recall', 'f1', 'manual_accuracy', 'manual_precision', 'manual_recall', 'manual_f1', 'Best 

hyperparameters']) 

print(score) 

 

score 
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score3 = pd.concat([score2, score]) 

score3 
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3.หัวข+อขAาวหุ+น QH เทAาน้ัน ตัวตัดคำ PythaiNLP 

# Install Library 

 

!pip install pythainlp 

!pip install wordcloud 

!pip install python-crfsuite 

!pip install matplotlib-venn 

 

!pip install stop_words 

 

from google.colab import drive 

drive.mount('/content/drive') 

 

import pandas as pd 

import pythainlp 

 

 

from sklearn.svm import SVC 

from sklearn.tree import DecisionTreeClassifier 

from sklearn.linear_model import LogisticRegression 

from sklearn.feature_extraction.text import TfidfVectorizer 

from sklearn.model_selection import train_test_split 

from sklearn.ensemble import 

GradientBoostingClassifier,RandomForestClassifier,AdaBoostClassifier,BaggingClassifier 

from sklearn.neighbors import KNeighborsClassifier 

 

 

 

import matplotlib.pyplot as plt 

import seaborn as sns 

 

from sklearn.feature_extraction.text import CountVectorizer 
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import re 

import string 

 

from pythainlp.corpus.common import thai_stopwords 

import warnings 

warnings.filterwarnings(action='ignore') 

 

import numpy as np 

from PIL import Image 

from wordcloud import WordCloud 

 

from pythainlp.tokenize import word_tokenize 

 

from pythainlp.util import find_keyword 

from pythainlp.util import rank 

from wordcloud import WordCloud 

import matplotlib 

import matplotlib.font_manager as fm 

fm.fontManager.addfont('/content/drive/MyDrive/Data/data 

project/THsarabunNew.ttf') 

matplotlib.rc('font',family='TH Sarabun New',size =10) 

 

# Import Library 

 

import pandas as pd 

import matplotlib.pyplot as plt 

import numpy as np 

import string 

import re 

from pythainlp.util import find_keyword 

from pythainlp.util import rank 

import pythainlp 

from pythainlp.tokenize import word_tokenize 
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from pythainlp.corpus import thai_stopwords 

from pythainlp.corpus import wordnet 

 

import nltk 

nltk.download('stopwords') 

from stop_words import get_stop_words 

from nltk.corpus import stopwords 

 

# นำเข+าข+อมลูจาก Github (เรียกใช+งานด+วยข+อมูลเกAาทีเ่คยทำ) 

df = pd.read_csv("/content/drive/MyDrive/Data/data project/QH_only.csv") 

df.head() 

 

df.dropna(inplace=True) 

 

# ดูวAามีข+อมลูเกี่ยวไมAเกี่ยววAามีกี่ข+อมลู 

 

df['sentiment'].value_counts() 

 

# เปรียบเทียบจำนวนของข+อมูล 

 

df['sentiment'].value_counts().plot.bar() 

 

# ทำการตัดคำ 

 

from pythainlp import word_tokenize 

 

def text_process(text): 

    final = "".join(u for u in text if u not in ("’","?", ";", ":", "!",'/',"– ",'.', '"','”','“', "ๆ", "ฯ", 

"=", "_", "(", ")","%", "&", "'", ",", "+", "*", "[", "]", "#", "฿", "$", "@","

๙","1","2","3",'4','5','6','7','8','9','0','-')) 

    final = word_tokenize(final) 

    final = " ".join(word for word in final) 

    return final 
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df['title_tokens'] = df['title'].apply(text_process) 

df 

 

from pythainlp.corpus.common import thai_stopwords 

 

# ทำการกำจัดคำหยุด pythai NLP 

 

from pythainlp.corpus.common import thai_stopwords 

 

thai_stopwords = list(thai_stopwords()) 

 

def stopword(text): 

    list_word = word_tokenize(text, keep_whitespace= False) #, engine='newmm') 

 

    stopwords = thai_stopwords 

    final = [i for i in list_word if i not in stopwords] 

    return final 

 

df['del_stopword'] = df['title_tokens'].apply(stopword) 

 

detokenized_doc = [] 

for i in range(len(df)): 

    t = ' '.join(map(str, df['del_stopword'][i])) 

    detokenized_doc.append(t) 

 

df['del_stopword'] = detokenized_doc 

df 

 

df.to_csv("stopword.csv") 

 

df0 = df[df['sentiment']=='pos'] 

 

df1 =df[df['sentiment']=='neg'] 
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df2 =df[df['sentiment']=='nue'] 

 

def get_text_list(message): 

  tokenized =[] 

  for i in message: 

    token = word_tokenize(i) 

    for j in token: 

      tokenized.append(j) 

 

  return tokenized 

 

text_list = get_text_list(df1.del_stopword) 

word_count = pd.DataFrame([find_keyword(text_list, min_len=3)]).T 

 

word_count['word'] = word_count.index 

word_count.columns = ['count','word'] 

word_count.index = range(len(word_count)) 

 

word_count.sort_values(by='count',ascending =False,inplace=True) 

word_count 

 

word_count.iloc[:35,:] 

 

from tqdm import tqdm 

 

def get_text_str(message): 

  tokenized =" " 

  th_stw1 = thai_stopwords 

  for i in tqdm(message): 

    token = word_tokenize(i) 

    for j in token: 

      if j not in thai_stopwords: 
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        tokenized =tokenized + " " + j 

 

  return tokenized 

 

 

text_str = get_text_str(df0.del_stopword) 

 

path = 'THSarabunNew.ttf' 

regexp = r"[ก-๙a-zA-Z']+" 

wordcloud = WordCloud( 

                      font_path='/content/drive/MyDrive/Data/data 

project/THsarabunNew.ttf', 

                      min_font_size=1, 

                      background_color="white", 

                      width=400, 

                      height=200, 

                      max_words=1000, 

                      colormap='plasma', 

                      scale=3, 

                      font_step=4, 

                    #   contour_width=3, 

                      contour_color='steelblue', 

                      collocations=False, 

                      regexp=regexp, 

                      margin=2 

                      ).generate(text_str) 

 

fig, ax = plt.subplots(1, 1, figsize=(16, 12)) 

ax.imshow(wordcloud, interpolation='bilinear') 

ax.axis("off") 

fig.show() 

 

# แบAงข+อมูลเปoน train 70 test 30 แบบสุAม pythaiNLP 
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from sklearn.model_selection import train_test_split 

 

X = df[['del_stopword']]  #  โจทย= 

y = df['sentiment']  #  เฉลย 

 

X_train, X_test, y_train, y_test = train_test_split(X, y, test_size=0.3, 

random_state=1234,shuffle =True) 

 

# นับจำนวนคำเพื่อทำให+ข+อมลูอยูAในรปู Vector ด+วย TfidfVectorizer 

 

from sklearn.feature_extraction.text import TfidfVectorizer 

 

tfidf = TfidfVectorizer(analyzer=lambda x:x.split(' ')) 

tfidf.fit_transform(df['del_stopword']) 

tfidf.vocabulary_ 

 

# ทำให+ข+อมูลอยูAในรูป Vector ด+วย TfidfVectorizer PythaiNLP 

 

tf_train_bow = tfidf.transform(X_train['del_stopword']) 

pd.DataFrame(tf_train_bow.toarray(), columns=tfidf.get_feature_names_out(), 

index=X_train['del_stopword']) 

pdtemp = pd.DataFrame(tf_train_bow.toarray(), 

columns=tfidf.get_feature_names_out(), index=X_train['del_stopword']) 

 

from sklearn.linear_model import LogisticRegression, SGDClassifier, 

PassiveAggressiveClassifier, Perceptron 

from sklearn.naive_bayes import MultinomialNB 

from sklearn.neighbors import KNeighborsClassifier 

from sklearn.svm import SVC 

from sklearn.ensemble import RandomForestClassifier 

from sklearn.tree import DecisionTreeClassifier 

from sklearn.neural_network import MLPClassifier 
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from sklearn.metrics import accuracy_score, precision_score, recall_score, f1_score, 

confusion_matrix 

import numpy as np 

import pandas as pd 

 

compare_model_tf = [ 

    [LogisticRegression(), 'Logistic Regression'], 

    [MultinomialNB(), 'Naive Bayes'], 

    [KNeighborsClassifier(), 'KNN'], 

    [SVC(), 'SVM'], 

    [RandomForestClassifier(), 'Random Forest'], 

    [DecisionTreeClassifier(), 'Decision Tree'], 

    [MLPClassifier(), 'Neural network'], 

    [Perceptron(), 'Perceptron'], 

    [SGDClassifier(), 'Stochastic Gradient Descent'], 

    [PassiveAggressiveClassifier(), 'Passive Aggressive'], 

] 

 

model_tf_score = [] 

for a in compare_model_tf: 

    compare_tf = a[0] 

    compare_tf.fit(tf_train_bow, y_train) 

    tf_test_bow = tfidf.transform(X_test['del_stopword']) 

    tf_test_predictions = compare_tf.predict(tf_test_bow) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วย scikit-learn 

    acc = accuracy_score(y_test, tf_test_predictions) * 100 

    pre = precision_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    rec = recall_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    f1 = f1_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

 

    # คำนวณ confusion matrix 

    tf_confusion_matrix = confusion_matrix(y_test, tf_test_predictions) 
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    # คำนวณคAา TP, FP, FN, TN 

    TP = np.diag(tf_confusion_matrix) 

    FP = tf_confusion_matrix.sum(axis=0) - TP 

    FN = tf_confusion_matrix.sum(axis=1) - TP 

    TN = tf_confusion_matrix.sum() - (TP + FP + FN) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วยตนเอง 

    acc_manual = (TP.sum() / tf_confusion_matrix.sum()) * 100 

    pre_manual = (TP / (TP + FP)).mean() * 100 

    rec_manual = (TP / (TP + FN)).mean() * 100 

    f1_manual = (2 * pre_manual * rec_manual / (pre_manual + rec_manual)) 

 

    model_tf_score.append([a[1], acc, pre, rec, f1, acc_manual, pre_manual, 

rec_manual, f1_manual]) 

 

    # แสดงผล 

    print(f'{a[1]}') 

    print('Accuracy = ', acc) 

    print('Precision = ', pre) 

    print('Recall = ', rec) 

    print('F1-Score = ', f1) 

    print('Manual Accuracy = ', acc_manual) 

    print('Manual Precision = ', pre_manual) 

    print('Manual Recall = ', rec_manual) 

    print('Manual F1-Score = ', f1_manual) 

    print("Confusion Matrix for the Best Model (Highest Accuracy):") 

    print(tf_confusion_matrix) 

    print('-' * 55) 

 

# แสดงผลสุดท+ายของคะแนนโมเดล 

score2 = pd.DataFrame(model_tf_score, columns=['classifier', 'accuracy', 'precision', 

'recall', 'f1', 'manual_accuracy', 'manual_precision', 'manual_recall', 'manual_f1']) 
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print(score2) 

 

score2 

 

from sklearn.model_selection import GridSearchCV, RandomizedSearchCV 

from sklearn.metrics import confusion_matrix 

 

compare_model_tf = [ 

    [LogisticRegression(), 'Logistic Regression', {'C': [0.1, 1, 10, 100]}], 

    [MultinomialNB(), 'Naive Bayes', {'alpha': [0.1, 0.5, 1.0]}], 

    [KNeighborsClassifier(), 'KNN', {'n_neighbors': [3, 5, 7]}], 

    [SVC(), 'SVM', {'C': [0.1, 1, 10], 'kernel': ['linear', 'rbf'], 'gamma': ['scale', 'auto']}], 

    [RandomForestClassifier(), 'Random Forest', {'n_estimators': [100, 200, 300], 

'max_depth': [None, 10, 20]}], 

    [DecisionTreeClassifier(), 'Decision Tree', {'max_depth': [None, 10, 20]}], 

    [MLPClassifier(), 'Neural network', {'hidden_layer_sizes': [(100,), (50, 50), (50, 100)]}], 

    [Perceptron(), 'Perceptron', {'alpha': [0.0001, 0.001, 0.01]}], 

    [SGDClassifier(), 'Stochastic Gradient Descent', {'alpha': [0.0001, 0.001, 0.01]}], 

    [PassiveAggressiveClassifier(), 'Passive Aggressive', {'C': [0.1, 1, 10]}] 

] 

 

model_tf_score = [] 

 

for a in compare_model_tf: 

    compare_tf = a[0] 

    params = a[2] 

 

    # สร+าง GridSearchCV object 

    grid_search = GridSearchCV(compare_tf, params, cv=5, scoring='accuracy') 

 

    # Fit โมเดลเพื่อค+นหา hyperparameters ที่ดีที่สุด 

    grid_search.fit(tf_train_bow, y_train) 
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    # ใช+โมเดลที่ปรับจูน hyperparameters แล+วดีที่สุด 

    best_model = grid_search.best_estimator_ 

 

    best_model.fit(tf_train_bow, y_train) 

    tf_test_bow = tfidf.transform(X_test['del_stopword']) 

    tf_test_predictions = best_model.predict(tf_test_bow) 

    best_confusion_matrix = confusion_matrix(y_test, tf_test_predictions) 

 

    # คำนวณคAา TP, FP, FN, TN 

    TP = np.diag(best_confusion_matrix) 

    FP = best_confusion_matrix.sum(axis=0) - TP 

    FN = best_confusion_matrix.sum(axis=1) - TP 

    TN = best_confusion_matrix.sum() - (FP + FN + TP) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วยตนเอง 

    acc_manual = (TP.sum() / best_confusion_matrix.sum()) * 100 

    pre_manual = (TP / (TP + FP)).mean() * 100 

    rec_manual = (TP / (TP + FN)).mean() * 100 

    f1_manual = (2 * pre_manual * rec_manual / (pre_manual + rec_manual)) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วย scikit-learn 

    acc = accuracy_score(y_test, tf_test_predictions) * 100 

    pre = precision_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    rec = recall_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    f1 = f1_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

 

    model_tf_score.append([a[1], acc, pre, rec, f1, acc_manual, pre_manual, 

rec_manual, f1_manual, grid_search.best_params_]) 

 

    # แสดงผล 

    print(f'{a[1]}') 

    print('Accuracy = ', acc) 

    print('Precision = ', pre) 
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    print('Recall = ', rec) 

    print('F1-Score = ', f1) 

    print("Confusion Matrix for the Model") 

    print(best_confusion_matrix) 

    print('Manual Accuracy = ', acc_manual) 

    print('Manual Precision = ', pre_manual) 

    print('Manual Recall = ', rec_manual) 

    print('Manual F1-Score = ', f1_manual) 

    print('-' * 55) 

 

# แสดงผลการเปรียบเทียบ 

score = pd.DataFrame(model_tf_score, columns=['classifier', 'accuracy', 'precision', 

'recall', 'f1', 'manual_accuracy', 'manual_precision', 'manual_recall', 'manual_f1', 'Best 

hyperparameters']) 

print(score) 

 

score 

 

score3 = pd.concat([score2, score]) 

score3 
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4. หัวข+อขAาวหุ+น QH เทAาน้ัน ตัวตัดคำ DeepCut 

 

# Install Library 

 

!pip install pythainlp 

!pip install wordcloud 

!pip install python-crfsuite 

!pip install matplotlib-venn 

!pip install stop_words 

 

from google.colab import drive 

drive.mount('/content/drive') 

 

# Import Library 

 

import pandas as pd 

import pythainlp 

 

 

from sklearn.svm import SVC 

from sklearn.tree import DecisionTreeClassifier 

from sklearn.linear_model import LogisticRegression 

from sklearn.feature_extraction.text import TfidfVectorizer 

from sklearn.model_selection import train_test_split 

from sklearn.ensemble import 

GradientBoostingClassifier,RandomForestClassifier,AdaBoostClassifier,BaggingClassifier 

from sklearn.neighbors import KNeighborsClassifier 

 

 

 

import matplotlib.pyplot as plt 

import seaborn as sns 
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from sklearn.feature_extraction.text import CountVectorizer 

 

import re 

import string 

 

from pythainlp.corpus.common import thai_stopwords 

import warnings 

warnings.filterwarnings(action='ignore') 

 

import numpy as np 

from PIL import Image 

 

from pythainlp.tokenize import word_tokenize 

 

from pythainlp.util import find_keyword 

from pythainlp.util import rank 

from wordcloud import WordCloud 

import matplotlib 

import matplotlib.font_manager as fm 

fm.fontManager.addfont('/content/drive/MyDrive/Data/data 

project/THsarabunNew.ttf') 

matplotlib.rc('font',family='TH Sarabun New',size =10) 

 

# Import Library 

 

import pandas as pd 

import matplotlib.pyplot as plt 

import numpy as np 

import string 

import re 

from pythainlp.util import find_keyword 

from pythainlp.util import rank 

import pythainlp 
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from pythainlp.tokenize import word_tokenize 

from pythainlp.corpus import thai_stopwords 

from pythainlp.corpus import wordnet 

 

import nltk 

nltk.download('stopwords') 

from stop_words import get_stop_words 

from nltk.corpus import stopwords 

 

# นำเข+าข+อมลูจาก Github (เรียกใช+งานด+วยข+อมูลเกAาทีเ่คยทำ) 

df = pd.read_csv("/content/drive/MyDrive/Data/data project/QH_only.csv") 

df.head() 

 

# ดูวAามีข+อมลูเกี่ยวไมAเกี่ยววAามีกี่ข+อมลู 

 

df['sentiment'].value_counts() 

 

# เปรียบเทียบจำนวนของข+อมูล 

 

df['sentiment'].value_counts().plot.bar() 

 

pip install deepcut 

 

import deepcut 

def text_process(text): 

    final = "".join(u for u in text if u not in ("’","?", ";", ":", "!",'/',"– ",'.', '"','”','“', "ๆ", "ฯ", 

"=", "_", "(", ")","%", "&", "'", ",", "+", "*", "[", "]", "#", "฿", "$", "@","

๙","1","2","3",'4','5','6','7','8','9','0','-')) 

    final = deepcut.tokenize(final) 

    final = " ".join(word for word in final) 

    return final 

df['title_tokens_deepcut'] = df['title'].apply(text_process) 

df 
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df.to_csv("stopword.csv") 

 

# ทำการกำจัดคำหยุด 

from pythainlp import word_tokenize 

from pythainlp.corpus.common import thai_stopwords 

 

thai_stopwords = list(thai_stopwords()) 

 

def stopword(text): 

    list_word = word_tokenize(text, keep_whitespace= False) #, engine='newmm') 

 

    stopwords = thai_stopwords 

    final = [i for i in list_word if i not in stopwords] 

    return final 

 

df['del_stopword_deepcut'] = df['title_tokens_deepcut'].apply(stopword) 

 

detokenized_doc = [] 

for i in range(len(df)): 

    t = ' '.join(map(str, df['del_stopword_deepcut'][i])) 

    detokenized_doc.append(t) 

 

df['del_stopword_deepcut'] = detokenized_doc 

df 

 

df0 = df[df['sentiment']=='pos'] 

 

def get_text_list(message): 

  tokenized =[] 

  for i in message: 

    token = word_tokenize(i) 

    for j in token: 
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      tokenized.append(j) 

 

  return tokenized 

 

text_list = get_text_list(df0.del_stopword_deepcut) 

word_count = pd.DataFrame([find_keyword(text_list, min_len=3)]).T 

 

word_count['word'] = word_count.index 

word_count.columns = ['count','word'] 

word_count.index = range(len(word_count)) 

 

word_count.sort_values(by='count',ascending =False,inplace=True) 

word_count 

 

word_count.iloc[:35,:] 

 

from tqdm import tqdm 

 

def get_text_str(message): 

  tokenized =" " 

  th_stw1 = thai_stopwords 

  for i in tqdm(message): 

    token = word_tokenize(i) 

    for j in token: 

      if j not in thai_stopwords: 

        tokenized =tokenized + " " + j 

 

  return tokenized 

 

 

text_str = get_text_str(df0.del_stopword_deepcut) 

 

path = 'THSarabunNew.ttf' 
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regexp = r"[ก-๙a-zA-Z']+" 

wordcloud = WordCloud( 

                      font_path='/content/drive/MyDrive/Data/data 

project/THsarabunNew.ttf', 

                      min_font_size=1, 

                      background_color="white", 

                      width=400, 

                      height=200, 

                      max_words=1000, 

                      colormap='plasma', 

                      scale=3, 

                      font_step=4, 

                    #   contour_width=3, 

                      contour_color='steelblue', 

                      collocations=False, 

                      regexp=regexp, 

                      margin=2 

                      ).generate(text_str) 

 

fig, ax = plt.subplots(1, 1, figsize=(16, 12)) 

ax.imshow(wordcloud, interpolation='bilinear') 

ax.axis("off") 

fig.show() 

 

# แบAงข+อมูลเปoน train 70 test 30 แบบสุAม DEEPCUT 

 

from sklearn.model_selection import train_test_split 

 

X = df[['title_tokens_deepcut']]  #  โจทย= 

y = df['sentiment']  #  เฉลย 

 

X_train, X_test, y_train, y_test = train_test_split(X, y, test_size=0.3, 

random_state=1234,shuffle =True) 
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# นับจำนวนคำเพื่อทำให+ข+อมลูอยูAในรปู Vector ด+วย TfidfVectorizer 

 

from sklearn.feature_extraction.text import TfidfVectorizer 

 

tfidf = TfidfVectorizer(analyzer=lambda x:x.split(' ')) 

tfidf.fit_transform(df['title_tokens_deepcut']) 

tfidf.vocabulary_ 

 

# ทำให+ข+อมูลอยูAในรูป Vector ด+วย TfidfVectorizer Deepcut 

 

tf_train_bow = tfidf.transform(X_train['title_tokens_deepcut']) 

pd.DataFrame(tf_train_bow.toarray(), columns=tfidf.get_feature_names_out(), 

index=X_train['title_tokens_deepcut']) 

 

from sklearn.linear_model import LogisticRegression, SGDClassifier, 

PassiveAggressiveClassifier, Perceptron 

from sklearn.naive_bayes import MultinomialNB 

from sklearn.neighbors import KNeighborsClassifier 

from sklearn.svm import SVC 

from sklearn.ensemble import RandomForestClassifier 

from sklearn.tree import DecisionTreeClassifier 

from sklearn.neural_network import MLPClassifier 

from sklearn.metrics import accuracy_score, precision_score, recall_score, f1_score, 

confusion_matrix 

import numpy as np 

import pandas as pd 

 

compare_model_tf = [ 

    [LogisticRegression(), 'Logistic Regression'], 

    [MultinomialNB(), 'Naive Bayes'], 

    [KNeighborsClassifier(), 'KNN'], 

    [SVC(), 'SVM'], 
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    [RandomForestClassifier(), 'Random Forest'], 

    [DecisionTreeClassifier(), 'Decision Tree'], 

    [MLPClassifier(), 'Neural network'], 

    [Perceptron(), 'Perceptron'], 

    [SGDClassifier(), 'Stochastic Gradient Descent'], 

    [PassiveAggressiveClassifier(), 'Passive Aggressive'], 

] 

 

model_tf_score = [] 

for a in compare_model_tf: 

    compare_tf = a[0] 

    compare_tf.fit(tf_train_bow, y_train) 

    tf_test_bow = tfidf.transform(X_test['title_tokens_deepcut']) 

    tf_test_predictions = compare_tf.predict(tf_test_bow) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วย scikit-learn 

    acc = accuracy_score(y_test, tf_test_predictions) * 100 

    pre = precision_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    rec = recall_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    f1 = f1_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

 

    # คำนวณ confusion matrix 

    tf_confusion_matrix = confusion_matrix(y_test, tf_test_predictions) 

 

    # คำนวณคAา TP, FP, FN, TN 

    TP = np.diag(tf_confusion_matrix) 

    FP = tf_confusion_matrix.sum(axis=0) - TP 

    FN = tf_confusion_matrix.sum(axis=1) - TP 

    TN = tf_confusion_matrix.sum() - (TP + FP + FN) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วยตนเอง 

    acc_manual = (TP.sum() / tf_confusion_matrix.sum()) * 100 

    pre_manual = (TP / (TP + FP)).mean() * 100 
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    rec_manual = (TP / (TP + FN)).mean() * 100 

    f1_manual = (2 * pre_manual * rec_manual / (pre_manual + rec_manual)) 

 

    model_tf_score.append([a[1], acc, pre, rec, f1, acc_manual, pre_manual, 

rec_manual, f1_manual]) 

 

    # แสดงผล 

    print(f'{a[1]}') 

    print('Accuracy = ', acc) 

    print('Precision = ', pre) 

    print('Recall = ', rec) 

    print('F1-Score = ', f1) 

    print('Manual Accuracy = ', acc_manual) 

    print('Manual Precision = ', pre_manual) 

    print('Manual Recall = ', rec_manual) 

    print('Manual F1-Score = ', f1_manual) 

    print("Confusion Matrix for the Best Model (Highest Accuracy):") 

    print(tf_confusion_matrix) 

    print('-' * 55) 

 

# แสดงผลสุดท+ายของคะแนนโมเดล 

score2 = pd.DataFrame(model_tf_score, columns=['classifier', 'accuracy', 'precision', 

'recall', 'f1', 'manual_accuracy', 'manual_precision', 'manual_recall', 'manual_f1']) 

print(score2) 

 

score2 

 

from sklearn.model_selection import GridSearchCV, RandomizedSearchCV 

from sklearn.metrics import confusion_matrix 

 

compare_model_tf = [ 

    [LogisticRegression(), 'Logistic Regression', {'C': [0.1, 1, 10, 100]}], 

    [MultinomialNB(), 'Naive Bayes', {'alpha': [0.1, 0.5, 1.0]}], 
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    [KNeighborsClassifier(), 'KNN', {'n_neighbors': [3, 5, 7]}], 

    [SVC(), 'SVM', {'C': [0.1, 1, 10], 'kernel': ['linear', 'rbf'], 'gamma': ['scale', 'auto']}], 

    [RandomForestClassifier(), 'Random Forest', {'n_estimators': [100, 200, 300], 

'max_depth': [None, 10, 20]}], 

    [DecisionTreeClassifier(), 'Decision Tree', {'max_depth': [None, 10, 20]}], 

    [MLPClassifier(), 'Neural network', {'hidden_layer_sizes': [(100,), (50, 50), (50, 100)]}], 

    [Perceptron(), 'Perceptron', {'alpha': [0.0001, 0.001, 0.01]}], 

    [SGDClassifier(), 'Stochastic Gradient Descent', {'alpha': [0.0001, 0.001, 0.01]}], 

    [PassiveAggressiveClassifier(), 'Passive Aggressive', {'C': [0.1, 1, 10]}] 

] 

 

model_tf_score = [] 

 

for a in compare_model_tf: 

    compare_tf = a[0] 

    params = a[2] 

 

    # สร+าง GridSearchCV object 

    grid_search = GridSearchCV(compare_tf, params, cv=5, scoring='accuracy') 

 

    # Fit โมเดลเพื่อค+นหา hyperparameters ที่ดีที่สุด 

    grid_search.fit(tf_train_bow, y_train) 

 

    # ใช+โมเดลที่ปรับจูน hyperparameters แล+วดีที่สุด 

    best_model = grid_search.best_estimator_ 

 

    best_model.fit(tf_train_bow, y_train) 

    tf_test_bow = tfidf.transform(X_test['title_tokens_deepcut']) 

    tf_test_predictions = best_model.predict(tf_test_bow) 

    best_confusion_matrix = confusion_matrix(y_test, tf_test_predictions) 

 

    # คำนวณคAา TP, FP, FN, TN 

    TP = np.diag(best_confusion_matrix) 
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    FP = best_confusion_matrix.sum(axis=0) - TP 

    FN = best_confusion_matrix.sum(axis=1) - TP 

    TN = best_confusion_matrix.sum() - (FP + FN + TP) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วยตนเอง 

    acc_manual = (TP.sum() / best_confusion_matrix.sum()) * 100 

    pre_manual = (TP / (TP + FP)).mean() * 100 

    rec_manual = (TP / (TP + FN)).mean() * 100 

    f1_manual = (2 * pre_manual * rec_manual / (pre_manual + rec_manual)) 

 

    # คำนวณคAา accuracy, precision, recall, f1-score ด+วย scikit-learn 

    acc = accuracy_score(y_test, tf_test_predictions) * 100 

    pre = precision_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    rec = recall_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

    f1 = f1_score(y_test, tf_test_predictions, average='weighted') * 100 

 

    model_tf_score.append([a[1], acc, pre, rec, f1, acc_manual, pre_manual, 

rec_manual, f1_manual, grid_search.best_params_]) 

 

    # แสดงผล 

    print(f'{a[1]}') 

    print('Accuracy = ', acc) 

    print('Precision = ', pre) 

    print('Recall = ', rec) 

    print('F1-Score = ', f1) 

    print("Confusion Matrix for the Model") 

    print(best_confusion_matrix) 

    print('Manual Accuracy = ', acc_manual) 

    print('Manual Precision = ', pre_manual) 

    print('Manual Recall = ', rec_manual) 

    print('Manual F1-Score = ', f1_manual) 

    print('-' * 55) 
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# แสดงผลการเปรียบเทียบ 

score = pd.DataFrame(model_tf_score, columns=['classifier', 'accuracy', 'precision', 

'recall', 'f1', 'manual_accuracy', 'manual_precision', 'manual_recall', 'manual_f1', 'Best 

hyperparameters']) 

print(score) 

 

score 

 

score3 = pd.concat([score2, score]) 

score3 
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ประวัติผู%เขียน 
 

ช่ือ นางสาวณัฐิมา อภินาทเมธี 

วัน เดือน ป©เกิด         15 มกราคม 2533 

 

ที่อยูAปõจจบุัน 5/434 รามคำแหง60/2 แขวงหัวหมาก เขตบางกะปx 10240  

ประวัติการศึกษา (2555) วิทยาศาสตร=บัณฑิต สาขาเทคโนโลยีสารสนเทศ เกรดเฉลี่ย 2.72 

ทุนการศึกษาที่ได+รบั ไมAมี  

ผลงานทางวิชาการ ไมAมี 
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