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บทคัดย่อ 

 งานเขียนวรรณกรรมถือเป็นงานศิลปะท่ีแสดงออกดว้ยภาษาเพื่อส่ือสารเร่ืองราวให้เขา้ใจ

กนัระหว่างมนุษย ์เกิดมาจากความคิดสร้างสรรค์และผ่านการเรียบเรียงดว้ยวิธีต่าง ๆ ในโครงงาน

ช้ินน้ี ผูจ้ดัท าไดศึ้กษากระบวนการท่ีน าความสามารถของการเรียนรู้เชิงลึกมาใชแ้ต่งวรรณกรรมจาก

งานวิจยัท่ีมีอยูแ่ลว้ ผูจ้ดัท าพบวา่ผลลพัธ์ท่ีไดอ้อกมาจากงานวิจยัเก่านั้นยงัมีขอ้จ ากดัอยู่หลายอย่างท่ี

สามารถพฒันาต่อเพื่อเพิ่มคุณภาพของผลลพัธ์ ผูจ้ดัท าจึงน าโครงสร้างโมเดลการเรียนรู้เชิงลึกท่ีมี

ช่ือว่า Convolutional Sequence to Sequence มาท างานร่วมกบัโมเดลรูปแบบอ่ืน ๆตามแนวคิดของ

งานวิจยั Strategies for Structuring Story Generation เพื่อให้สามารถแต่งวรรณกรรมประเภทเร่ือง

สั้นท่ีเน้ือเร่ืองมีความต่อเน่ือง สัมพนัธ์กนั ด าเนินเน้ือเร่ืองได ้โมเดลการเรียนรู้เชิงลึกท่ีผูจ้ดัท าน ามา

พฒันาต่อจะสามารถหาความสัมพนัธ์ระยะยาวระหว่างเน้ือเร่ืองท่ีแต่งขึ้นจากค าก ากบับทในแต่ละ

ส่วน เพื่อไม่ใหเ้น้ือหาออกมาผิดไปจากเน้ือเร่ืองเดิมท่ีแต่งไวม้าก และมีการศึกษาวิธีการควบคุมการ

ด าเนินเร่ืองจากพล็อตหรือรูปแบบการด าเนินเร่ืองของวรรณกรรม เพื่อให้โมเดลสามารถแต่ง

วรรณกรรมประเภทเร่ืองสั้นท่ีมีการด าเนินเร่ืองราวต่อได้อย่างมีรูปแบบ ไม่วนซ ้ าอยู่ท่ีจุดเดิม การ

พฒันาโมเดลและการท างานต่าง ๆจะท าขึ้นบน Google Colaboratory ท่ีมีหน่วยประมวลผลการ

เรียนรู้เชิงลึกให้ใช้ฟรี ผลลพัธ์ของโครงงานน้ีจะช่วยเปิดโอกาสและสร้างความเป็นไปได้ใหม่ ๆ

ดว้ยการแต่งวรรณกรรมประเภทเร่ืองสั้นท่ีมีคุณภาพโดยไม่จ าเป็นตอ้งใชม้นุษย ์
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ABSTRACT 

 Literature is the art of storytelling in human language created by creativity. In this project 

we study from existing research about the process of applying deep learning to compose short 

story. We found that the results from previous studies can be further developed and improved. We 

therefore adopt a deep learning model called Convolutional Sequence to Sequence along with 

other models from concept of Strategies for Structuring Story Generation to improve for better 

result. To be able to compose a short story  with a continuation of the story, the deep learning 

model developed will be able to find a long-term relationship between the story written from the 

prompt in each parts  The beginning of the story, The middle of the story and The end of the story 

in order not to make the story go out of the original, and we study on how to directed the storyline 

from the plot or the literary style of short story so the model can compose short story that can run 

in a new storyline, not repeating in the same place. Development will be done on a Google 

Colaboratory. By composing quality short stories without the use of humans, the results of this 

project can open many new possibilities. 
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บทที ่1 

บทน า 

 

1.1 ความเป็นมาและความส าคัญ 

เร่ืองสั้นเป็นเร่ืองท่ีแต่งขึ้นมาในรูปแบบร้อยแกว้คลา้ยคลึงกบันวนิยายแต่สั้นกวา่ ไดรั้บอิทธิพล

มาจากตะวนัตก เร่ืองสั้นมีหลากหลายประเภทหลากหลายแนว ตวัอย่างเช่น เร่ืองสั้นแนวแฟนตาซี 

แนวไซไฟ แนวลึกลบั มีเหตุการณ์ในเร่ือง ตัวละครน้อย มกัจะจบแบบเหนือความคาดหมายและ

อาจจะทิ้งทา้ยให้คิดตามแบบฉบบัของผูแ้ต่ง การอ่านเร่ืองสั้นสามารถให้ความสนุกสนาน และอาจ

ก่อให้เกิดค าถามจากความคิดท่ีไดห้ลงัอ่านเร่ืองสั้นจบ ส าหรับเด็ก การอ่านเร่ืองสั้นสามารถพฒันา

ทกัษะการส่ือสารไดเ้ป็นอยา่งดี 

ในปัจจุบนัเทคโนโลยีปัญญาประดิษฐ์ไดพ้ฒันาไปอย่างมาก และเขา้มามีบทบาทส าคญัในการ

ด าเนินชีวิต มีการน าปัญญาประดิษฐ์ การเรียนรู้ของเคร่ือง และการเรียนรู้เชิงลึกมาใชแ้กปั้ญหาท่ีมี

ความซับซอ้น ทั้งยงัสามารถท าการท านายอนาคตจากขอ้มูลท่ีมีอยูไ่ดอี้กดว้ย แต่ว่างานบางประเภท

นั้นการใชปั้ญญาประดิษฐ์จะท าได้ไม่ดีเท่ากบัท่ีมนุษยท์ า เช่น งานท่ีตอ้งใช้ความคิดและอารมณ์ 

การแต่งเพลง การวาดภาพ การเขียนนิยายหรือแต่งเร่ืองราวขึ้นมา การเอาปัญญาประดิษฐ์มาใช้กบั

งานเหล่าน้ีนั้นผลลพัธ์ท่ีไดจ้ะไม่มีความเป็นธรรมชาติเท่าท่ีควร 

โครงงาน “แต่งวรรณกรรมประเภทเร่ืองสั้นดว้ยการเรียนรู้เชิงลึก (Create Short Fictional Story 

using Deep Learning)” น้ีจึงถูกจัดท าขึ้ น เพื่อท าการศึกษาวิธีใช้การเรียนรู้เชิงลึกในการเขียน

วรรณกรรมประเภทเร่ืองสั้ นขึ้นมา ดว้ยการศึกษาโครงสร้างจากงานเขียนฝีมือมนุษยแ์ละท าการ

สร้างงานเขียนใหม่ ทั้งน้ีเพื่อใหง้านเขียนท่ีไดมี้ความเป็นเหตุเป็นผลและมีเน้ือเร่ืองท่ีสัมพนัธ์กนั จึง

หาเทคนิคละวิธีการต่าง ๆมาใชค้วบคู่กนัไปดว้ยเพื่อใหง้านเขียนมีความเป็นธรรมชาติมากท่ีสุด เน้ือ

เร่ืองท่ีไดจ้ะสามารถด าเนินต่อไปไดจ้ากตวัแปรต่าง ๆท่ีก าหนด เป็นเหตุเป็นผล อ่านแลว้เข้าใจ โดย

ผลส าเร็จจะเป็นโมเดลท่ีสามารถแต่งวรรณกรรมประเภทเร่ืองสั้นขึ้นมาดว้ยตวัเองตามขอ้ความท่ี

ป้อนเขา้ไป พร้อมกบัชุดขอ้มูลท่ีเป็นตวัอย่างเร่ืองสั้นส าหรับการประมวลผลในการเรียนรู้เชิงลึก 

และออกมาเป็นงานซ่ึงมีความลื่นไหล อ่านแลว้สามารถเขา้ใจได ้

 เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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1.2 วัตถุประสงค์ของโครงงาน 

เพื่อศึกษาวิธีใชเ้ทคนิคต่าง ๆควบคู่กบัการเรียนรู้เชิงลึกในการแต่งวรรณกรรมประเภทเร่ืองสั้น

ขึ้ นมาจากชุดข้อมูลท่ีเป็นตัวอย่างวรรณกรรมประเภทเร่ืองสั้ น มีเน้ือหาตรงกับค าก ากับบทท่ี

ป้อนเข้าไป และปรับปรุงงานวิจัยก่อนหน้า ประยุกต์ใช้กระบวนการอ่ืน ๆเพื่อให้วรรณกรรม

ประเภทเร่ืองสั้นท่ีแต่งขึ้นมาสามารถด าเนินเร่ืองได้ เน้ือเร่ืองท่ีด าเนินต่อไปมีความสอดคลอ้งกับ

เน้ือเร่ืองก่อนหนา้ 

 

1.3 เป้าหมายของโครงงาน 

ผูใ้ชส้ามารถให้คอมพิวเตอร์แต่งวรรณกรรมประเภทเร่ืองสั้นขึ้นมาจากค าก ากบับทท่ีป้อนเขา้

ไปจ านวน 3 ชุด ค าก ากบับทแต่ละชุดจะมีความยาวขั้นต ่าชุดละ 3 ค า น าไปใช้เป็นตวัก าหนดเน้ือ

เร่ืองในแต่ละส่วนไดแ้ก่ ตน้เร่ือง กลางเร่ือง และปลายเร่ือง เน้ือเร่ืองแต่ละส่วนจะออกมามีความยาว

ไม่เกิน 1,000 ค า รวมกนัเป็นวรรณกรรมประเภทเร่ืองสั้นไม่เกิน 3,000 ค า 

 

1.4 ขอบเขตของโครงงาน 

1) สร้างโมเดลการเรียนรู้เชิงลึกท่ีสามารถแต่งเร่ืองสั้นออกมาเป็นขอ้ความในภาษาองักฤษ

จากเซ็ตขอ้มูลเร่ืองสั้นท่ีมีผูแ้ต่งไวแ้ลว้ มีเน้ือเร่ืองท่ีต่อเน่ือง และเก่ียวขอ้งกบัขอ้ความท่ี

ระบุไว ้โดยมนุษยส์ามารถอ่านแลว้ท าความเขา้ใจได ้

2) เร่ืองสั้นท่ีจะเอามาใส่ในเซ็ตขอ้มูลควรจะมีจ านวนตวัอกัษรอยา่งนอ้ย 100 ค า ในหน่ึงเร่ือง 

3) เน่ืองจากการใชก้ารเรียนรู้เชิงลึกในการแต่งงานเขียนออกมา จ าเป็นจะตอ้งใชชุ้ดขอ้มูลท่ี

เป็นเร่ืองสั้น หรือเร่ืองแต่งโดยมนุษยใ์นปริมาณท่ีเพียงพอเพื่อให้ไดง้านเขียนท่ีสามารถ

อ่านแลว้เขา้ใจได ้

4) ผลลพัธ์ท่ีได้จะอยู่ในรูปของโมเดล และโปรแกรมทดสอบเพื่อท าผลการทดลอง ทั้งน้ี

เพื่อให้งานมีประเด็นอยู่ในเร่ืองการเรียนรู้เชิงลึก และการใช้เทคนิคต่าง  ๆเพื่อปรับปรุง

ผลลพัธ์เป็นหลกั 

 

1.5 แผนการด าเนินงาน 
แผนการด าเนินงานของโปรเจกต ์1 
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รูป 1.1 แผนการด าเนินงานโปรเจกต์ 
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บทที ่2 

งานวจิัยที่เกีย่วข้อง 

 

ในการวิจยัคร้ังน้ี ผูจ้ดัท าได้ศึกษางานวิจยัและทฤษฎีท่ีเก่ียวขอ้งซ่ึงน าเสนอในบทน้ี ทฤษฎี

ได้แก่ Word Embedding แปลงค าเป็นตวัเลขท่ีมีค่า, Convolutional Neural Network เป็นโครงข่าย

ประสาทเทียมเพื่อใช้ในการเรียนรู้ , กระบวนการ Self-Attention ใช้ปรับค่าน ้ าหนักของโมเดล, 

Gated Linear Unit (GLU) ควบคุมค่าของขอ้มูลท่ีสนใจ, Residual Connection แกปั้ญหา Vanishing 

gradient และใช้ Perplexity ในการทดสอบผลลัพธ์ ส่วนงานวิจัยท่ีเก่ียวข้องได้แก่ Hierarchical 

Neural Story Generation เป็นการใช้ Deep Learning แต่งเน้ือเร่ืองขึ้นมา, Convolutional Sequence 

to Sequence Learning เป็นการใช ้Convolutional Neural Network ในการท า Language Model ท่ีอยู่

ในรูปแบบ Sequence to Sequence เป็นตน้ โดยผูจ้ดัท าไดน้ าแนวคิดจากทฤษฎีและงานวิจยัเหล่าน้ี

มาประยกุตใ์ชใ้นการท างานวิจยั 

 

2.1 ทฤษฎีทีเ่กีย่วข้อง 

2.1.1 Word Embedding 
เป็นกระบวนการแปลงค าท่ีอยู่ในรูปแบบตวัอกัษร ไปเป็นตวัเลขเพื่อให้สามารถน าไป

เป็น Input ของ Neural Network ได ้เม่ือเปล่ียนค าใหก้ลายเป็นค่าตวัเลขทางคณิตศาสตร์แลว้ ค่าท่ีได้

สามารถน าไปใชใ้นการหาความสัมพนัธ์ระหวา่งค าอ่ืน ๆท่ีอยูใ่นชุดขอ้มูลเพื่อใหค้อมพิวเตอร์ใช้ใน

การเรียนรู้และเลือกค าท่ีจะตอ้งใช้ในการท างานเช่นการแปลภาษา หรือเลือกค าเพื่อแต่งประโยค

ขึ้นมาใหม่ 

 

 
รูป 2.1 การเปรียบเทียบค าท่ีท า Embeddings 
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กระบวนการท า  Word Embedding มีอยู่หลายวิ ธี  เ ช่น TF-IDF,  one hot encoding, 

word2vec เป็นตน้ 

2.1.2 Convolutional Neural Network 
เป็นรูปแบบหน่ึงของโครงข่ายประสาทเทียมชนิดหน่ึง ประกอบไปดว้ย Convolutional 

layer และ Pooling layer ส่วนใหญ่มกัจะใช้กับโมเดลประมวลผลรูปภาพ แต่สามารถน ามาใช้กับ

การประมวลผลค าไดด้ว้ยดว้ยการประยุกต์ใชล้กัษณะของ Convolutional Neural Network ท่ีต่อ ๆ

กันเหมือนพีระมิด ท าให้ใช้ค  านวณประโยคหลาย ๆประโยคพร้อมกันเป็นแบบขนานได้ ลด

ระยะเวลาท่ีใช้ลงเป็นอย่างมาก ต่างกับการใช้ Recurrent Neural Network หรือ Long Short-Term 

Memory ท่ีมีลกัษณะเป็น Sequential 

 

 
รูป 2.2 Image Classification using CNN 

 

2.1.3 Self-Attention Mechanism 
self-attention ประกอบไปดว้ย Encoder และ decoder ฝ่ัง encoder จะท าการแปลง Input 

ท่ีเป็นค าเป็น attention score หรือ context vector แลว้ส่งไปให้ decoder ฝ่ัง decoder จะรู้ว่าค าแต่ละ

ค าในประโยคมีความเก่ียวขอ้งกนัแค่ไหน ท าให้ค  าท่ีสร้างออกมาจากมีความสอดคลอ้งกนัมากขึ้น 

และมีการน า output จาก decoder ส่งกลบัเขา้ไปเป็น input ของ decoder ใน Timestep ต่อไป 
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รูป 2.3 โครงสร้างของ Self-Attention แบบ Scaled Dot-Product และแบบ Multi-head 

 

2.1.4 Gated Linear Unit 
การ Gating ลกัษณะน้ีท าให้โมเดลสามารถเลือกฟีเจอร์ท่ีส าคญัของค าท่ีเป็น input เพื่อ

ใช้ในการสร้างค าถดัไป ท าโดยการ น า input ท่ีไดจ้าก convolutional layer แลว้แบ่งเป็น 2 ส่วน A 

และ B น า A เขา้ sigmoid function จะท าหน้าท่ีเป็น Gate จะท าการตดัสินว่าแต่ละของ B มีความ

เก่ียวข้องกับบริบทปัจจุบัน แล้วท าการคูณกับ B แบบ element-wise หรือท่ีเรียกว่า Hadamard 

product โดย Gated Linear Unit มีสมการดงัสมการท่ี 2.1 

 

ℎ(𝑋) = (𝑋 ∗ 𝑊 + 𝑏) ⊗ 𝜎(𝑋 ∗ 𝑉 + 𝑐)   (2.1) 

 

โดย m เป็นขนาดของ input feature maps, n เป็นขนาดของ output feature maps, k เป็น

ขนาดของ kernel 𝑋 ∈ ℝ𝑛×𝑚, 𝑊 ∈ ℝ𝑘×𝑚×𝑛, 𝑏 ∈ ℝ𝑛, 𝑉 ∈ ℝ𝑘×𝑚×𝑛, 𝑐 ∈ ℝ𝑛 

2.1.5 Residual Connection 
เม่ือมีการซ้อนกนัเยอะๆ ของ convolutional layer จะเกิดปัญหา  vanishing gradient จะ

ท าให้โมเดล optimize ยาก และประสิทธิภาพในการเทรนจะแย่ลง เน่ืองจาก gradient ท่ีท าการปรับ

ดว้ยวิธี backpropagation นั้นเกิดมีค่านอ้ยมาก ๆท าให ้weight ไม่ถูกปรับ โมเดลจึงไม่เกิดการเรียนรู้

ใหม่ สามารถแกไ้ดโ้ดนการน า input ของ convolution block (x) ก่อนหน้า มาบวกกบั output ของ 

block (F(x)) ปัจจุบนั ดงันั้น input ของ block ล าดบัต่อไปคือ F(x)+x 

2.1.6 Perplexity 
เป็นวิธีการวดัผล neural network ว่ามีความสับสนแค่ไหนในการสร้างค าถดัไป เป็นค่า

การกระจายของความน่าจะเป็นในการสร้างค าถดัไป ยิง่ค่าต ่า ก็จะยิง่มีความสับสนนอ้ย 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆท้ังสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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𝑃𝑃(𝑊) = 𝑃(𝑤1𝑤2 … 𝑤𝑁)−1
𝑁 =  √ 1

𝑃(𝑤1𝑤2…𝑤𝑁)
𝑁

  (2.2) 

 

โดยท่ี P(w) คือความน่าจะเป็นของค าท่ีอยูใ่น test set 

 

2.1.7 Semantic Role Labeling 
     เป็นกระบวนการท าเคร่ืองหมายระบุบทบาททางความหมายของค า เพื่อท าใหโ้มเดลสามารถ

เขา้ใจหนา้ท่ีของค าในประโยคไดม้ากยิง่ขึ้น ซ่ึงจะช่วยเพิ่มประสิทธิภาพในการเรียนรู้ของ

โมเดล 

 

A rare herb that grows once a millenium is 

said to grant immortality 

A rare<quality> herb<what> that 

grows<action> once a millenium<when> is 

said to grant<action> 

immortality<property> 

ตวัอยา่งประโยคจากชุดขอ้มูล ก่อน(ซา้ย)และหลงั(ขวา) การท า Semantic Role Labeling 

 

2.1.8 Entity Anonymization 
       เป็นกระบวนการแทนท่ีค าท่ีหมายถึง คน สัตว ์ส่ิงของหรือสถานท่ี ดว้ยสัญลกัษณ์

พื้นฐาน เพื่อใหโ้มเดลเรียนรู้ไดง้่ายยิง่ขึ้น 

 

A rare herb that grows once a millenium is 

said to grant immortality. You aren't sure 

about that but you do know that herb is very 

tasty, and you don't know why everyone 

keeps trying to raid your garden once every 

thousand years 

<ent0> that grows once a millenium is said 

to grant immortality. <ent1> aren't sure 

about that but <ent1> do know that <ent0> 

is very tasty, and <ent1> don't know why 

<ent2> keeps trying to raid your garden 

once every thousand years เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ตวัอยา่งประโยคจากชุดขอ้มูล ก่อน(ซา้ย)และหลงั(ขวา) การท า Entity Anonymization 

 

2.1.9 Entity Reference Generation  
       เป็นกระบวนการเปล่ียนเอ็นทิต้ี ใหก้ลบัเป็นค าท่ีหมายถึง คน สัตว ์ส่ิงของหรือสถานท่ี  

 

<ent0> that grows once a millenium is said 

to grant immortality. <ent1> aren't sure 

about that but <ent1> do know that <ent0> 

is very tasty, and <ent1> don't know why 

<ent2> keeps trying to raid your garden 

once every thousand years. 

A rare herb that grows once a millenium is 

said to grant immortality. You aren't sure 

about that but you do know that herb is very 

tasty, and you don't know why everyone 

keeps trying to raid your garden once every 

thousand years 

ตััวอยา่งประโยคจากชุดขอ้มูล ก่อน(ซา้ย)และหลงั(ขวา) การท า Entity Reference Generation  

 

 

 

2.2 งานวิจัยที่เกีย่วข้อง 

จากการศึกษางานวิจยัท่ีเก่ียวกบั Text Generation มีงานวิจยัท่ีเก่ียวขอ้งดงัน้ี 

   Angela Fan, Mike Lewis, Yann Dauphin (2019) งานวิจยัการสร้างเร่ืองราวโดยมีแบบ ซ่ึงได้

ศึกษาเทคนิคต่างๆ ในการสร้างเร่ืองราวในแต่ละขั้นตอน ขั้นตอนการท างานของโมเดลคือ เม่ือป้อน

ค าก ากบับทเขา้ไป โมเดลจะท าการสร้างแผนการกระท า ซ่ึงเป็นขอ้ความท่ีท่ีมีการระบุบทบาททาง

ความหมายไว ้  และเอ็นทิต้ีจะถูกแทนท่ีด้วยสัญลักษณ์พื้นฐาน ต่อมาจะท าการสร้างเร่ืองราว

ตน้แบบจากแผนการกระท า ขั้นตอนตอนสุดทา้ยจะท าการแทนท่ีเอ็นทิต้ีดว้ยค านามหรือสรรพนาม

โดยใชว้ิธี Coreference-based เพื่อใหก้ลายเป็นเร่ืองราวท่ีสมบูรณ์ในท่ีสุด  

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆท้ังสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 
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รูป 2.4 แผนภาพกระบวนการสร้างเร่ืองราว 

 

Angela Fan, Mike Lewis, Yann Dauphin (2018) งานวิจัยเก่ียวกับการแต่งเน้ือเร่ืองท่ีมีความ

ต่อเน่ืองและล่ืนไหลดว้ยการประยุกต์ใช้ Hierarchical Neural Network โดยมีชุดขอ้มูลท่ีใช้ในการ

วิจยัเป็นงานเขียนโดยมนุษยจ์ านวน 300,000 เร่ืองจากเวป็ไซต ์Hierarchical โมเดลในการแต่งเน้ือ

เร่ืองจะท าการแต่งค าก ากับบทก่อน แลว้น าค ากับบทท่ีได้ไปแต่งเน้ือเร่ืองท่ีมีความเก่ียวข้องกับ

ก ากบับท งานวิจยัน้ีท าให้เน้ือเร่ืองท่ีแต่งมีความต่อเน่ืองโดยการใช้โมเดล convolutional sequence 

to sequence ท่ีเพิ่ม gated multi-scale self-attention mechanism เพื่อใหแ้ต่งเน้ือเร่ืองท่ียาวได ้

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆท้ังสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 

This material is reserved for educational use only, not allowed for commercial use.  

Forbidden to modify the content, and cite the document when use.



10 

 

 

 
รูป 2.5 Multihead self-attention mechanism 

 

จากนั้นผูท้  าวิจยัไดน้ าเลเยอร์สุดทา้ยท่ีไดจ้ากโมเดล convolutional sequence to sequence แบบ

ปรับปรุง มาเขา้กระบวนการ cold fusion กบัโมเดลลกัษณะแบบเดียวกนัน้ี แต่ท าการเทรนไว้

ก่อนแลว้เรียกวา่ pretrain model กระบวนการน้ีท าขึ้น 

เพื่อเสริมความสอดคลอ้งระหว่างเน้ือเร่ืองกบัหัวเร่ืองโดย cold fusion จะน าเลเยอร์สุดทา้ยของ

โมเดลทั้งสองตวัมาเขา้ gates เพือ่หาความส าคญัและเลือกวา่ส่วนใดระหว่างสองโมเดลนั้นท่ีจะ

น ามาใชเ้ป็นผลลพัธ์ ผลลพัธ์จะมีความสัมพนัธ์ระหวา่งเน้ือเร่ืองกบัหวัเร่ือง 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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รูป 2.6 Fusion Model 

 

การทดสอบใชท้ั้งมนุษยแ์ละโปรแกรมท่ีสร้างมาวดัผลเน้ือเร่ืองท่ีได ้ผลการวิจยัมนุษยท่ี์เป็นผู ้

ตดัสินชอบเน้ือเร่ืองท่ีแต่งโดย Hierarchical โมเดล มากกวา่เน้ือเร่ืองท่ีแต่งโดยโมเดลท่ีเป็น Non 

Hierarchical 

Jonas Gehring, Michael Auli, David Grangier, Denis Yarats, Yann N. Dauphin (2017) 

งานวิจยัน้ีเก่ียวกบัการท า Neural machine translation โดยใช ้CNN แทนท่ี RNN ดว้ยขอ้เสียของ

การใช้ RNN คือ การท่ีจะท ากระบวนการ NMT ได้ จะต้องน าประโยคมาใส่ในเวกเตอร์ท่ี

ก าหนดขนาดไวต้ายตวั แมว้า่ขนาดของประโยคจะสั้นหรือยาวแค่ไหนขนาดของเวกเตอร์ก็ไม่มี

การเปล่ียนแปลง และ RNN มีรูปแบบการท างานเป็นล าดบั การจะเปลี่ยนรูปแบบการท างานให้

เป็นแบบขนานนั้นท าได้โดยยาก งานวิจยัน้ีไดน้ าโมเดลรูปแบบ CNN มาใช้ในกระบวนการ 

NMT ท าให้โมเดลน้ีสามารถค านวนแบบขนานได ้ท าให้สามารถใชป้ระโยชน์จาก GPU ไดดี้

ขึ้นและท าการ optimization ง่ายขึ้น และนอกจากน้ียงัใช้งานคู่กับ Self-Attention และ Gated 

Linear Units ในการท า NMT ของงานวิจยัน้ี ผูวิ้จยัไดป้รับเปล่ียนโครงสร้างของ Sequence to 

Sequence Model ส่วนของ  encoder และ  decoder มีการใช้  CNN มารับ  input แต่ละ  batch 

ผลลพัธ์ท่ีออกมาจะเป็นความสัมพนัธ์ของค าเหล่านั้นผา่นการค านวณแบบ parallel ต่างจากการ

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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ท า sequence to sequence แบบปกติ จากนั้นผลลพัธ์ท่ีไดใ้นแต่ละชุดจะน าไปเขา้ GLU ปรับค่า

ใน residual connection และท า attention 

 

 
รูป 2.7 แสดงการ batching ในระหว่าง training โมเดล Convolutional Sequence to Sequence 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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บทที ่3 

การออกแบบ 

 

โครงงานน้ีได้มีการออกแบบการท างานโดยน าความรู้ทางด้านการเรียนรู้เชิงลึกของ

คอมพิวเตอร์มาประยุกตใ์ชเ้พื่อพฒันาโมเดลการเรียนรู้เชิงลึกส าหรับแต่งงานเขียนประเภทเร่ืองสั้น

ท่ีมีการด าเนินเน้ือเร่ืองได ้โดยการศึกษาและพฒันาจากงานวิจยัท่ีมีอยู่แลว้รวมกบัความรู้เก่ียวกบั

การเรียนรู้เชิงลึกท่ีไดรั้บจากการเรียนในสถาบนั การออกแบบแบ่งส่วนออกเป็นทั้งหมดดงัน้ี 

 

3.1 การวิจัยและภาพรวมของระบบ 

3.1.1 Dataset preparation 

ชุ ดข้อมู ล (Dataset) ท่ี ใ ช้ ในง านโครง ง าน น้ี  เ ป็น ชุดข้อมู ล ท่ี รวบรวมาจ าก 

r/Writingprompt ซ่ึงหน่ึงในเป็นสังคมออนไลน์บนเว็บไซต ์Reddit  เป็นท่ีท่ีคนจะเขา้มาเขียนเร่ือง

แต่งจากหัวข้อท่ีมีคนตั้งไวท่ี้เรียกว่า ค  าก ากับบท(prompt) เราได้ใช้ praw และ pushshift ในการ

ดาวน์โหลดขอ้มูลจาก Reddit เราไดร้วบรวมทั้งค าก ากบับทและเน้ือเร่ืองท่ีคนแต่งจากค าก ากบับท

นั้น ๆ มาใชใ้นการสอนโมเดล โดยวรรณกรรมประเภทเร่ืองสั้นท่ีแต่งขึ้นมาจะมีความยาวอยา่งน้อย 

100 ค า เราไดจ้ดัเก็บชุดขอ้มูลไวใ้นรูปแบบตวัอกัษร จากนั้นน าขอ้มูลท่ีเป็นเร่ืองสั้นไปผ่านโมเดล

การเรียนรู้เชิงลึกท่ีท าหนา้ท่ี Entities prediction เพื่อให้ไดอ้อกมาเป็นเร่ืองสั้นท่ีแทนท่ีตวัละครหรือ

ส่ิงของในเร่ืองนั้นดว้ยค าว่า ent ตามดว้ยเลขก ากบัเพื่อให้สามารถจ าแนกได ้เช่น ent0 ent1 เรียกชุด

ขอ้มูลน้ีว่า Entities Anonymized Story ต่อมาจะน า Entities Anonymized Story ไปผ่านโมเดลการ

เรียนรู้เชิงลึกท่ีท าหน้าท่ี Semantic Role Labeling prediction เพื่อหา Verb predicates ส าหรับท าชุด

ขอ้มูลท่ีระบุว่า ent ตวัไหนท ากริยาอะไรกบั ent ตวัไหนบา้ง เรียกชุดขอ้มูลท่ีได้น้ีว่า Action plan 

สามารถบ่งบอกส่ิงท่ีเกิดขึ้นในเร่ืองผา่นการกระท าของแต่ละตวัละครเป็นล าดบัๆ 

3.1.2 Preprocessing 

เราไดท้ าประมวลผลชุดขอ้มูลของโครงงานเพื่อให้ชุดขอ้มูลอยู่ในรูปแบบท่ีง่ายต่อการ

ป้อนเป็นอินพุตเพื่อสอนโมเดล โดยการตดัเคร่ืองหมายต่าง ๆ ออกไปให้เหลือแค่เพียงตวัอกัษร

ภาษาองักฤษ เปล่ียนค าให้อยู่ในรูปเดียวกนั และตดัค า(tokenize) เพื่อให้ง่ายต่อการป้องเขา้สู่โมเดล

เพื่อใชใ้นการเทรน 
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3.2 การออกแบบโมเดลและขั้นตอนการท างาน 

 

 
รูป 3.1 โมเดลการเรียนรู้เชิงลกึท่ีใช้ในการแต่งเร่ืองส้ัน 

 

(รูปท่ี 3.1) เป็นภาพโมเดลการเรียนรู้เชิงลึกท่ีผูจ้ ัดท าใช้ในการแต่งเร่ืองสั้ น ผูจ้ ัดท าได้น า

โครงสร้างโมเดลมาจากงานวิจัย Angela Fan, Mike Lewis, Yann Dauphin (2018) โดยท าการ

ดดัแปลงใหส้ามารถแต่งเร่ืองสั้นขึ้นมาจาก Writing prompt หลายอนัได ้

โมเดลมีองคป์ระกอบหลกัสองส่วน คือ ส่วน Story Generation และ Prompt Relevance 

โดยขั้นตอนการท างานของโมเดลสามารถอธิบายไดด้งัน้ี 

การท างานในส่วนของ Convolutional Sequence to Sequence (รูปท่ี 2.6) ประกอบไปดว้ย 

3.2.1 Encoder 

3.2.1.1 Embeddings 

รับประโยคค าท่ีอยู่ในรูป word vector ท่ี Embed ดว้ยวิธี Word2vector เขา้มา แลว้

ท า Positional Embedding โดยน า word vector แต่ละตัวไปบวกรวมกับค่าต าแหน่งของมันใน

ประโยคเองท่ีอยูใ่นรูปเมทริกขนาดเท่ากนั 

3.2.1.2 Convolutions 

เป็น convolution แบบ 1 มิติ รับผลรวมของ word vector กับต าแหน่งของมนัใน

ประโยค จาก Embedding layer และมีการท า padding ทางซ้ายและขวาของ vector ด้วยจ านวน 

(kernel - 1) / 2 เพื่อคงขนาดไวห้ลงัจากเขา้ convolutional layer (รูปท่ี 3.2) 
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รูป 3.2 การท า Padding ของ Encoder 

 

3.2.1.3 Gated Linear Units 

รับ vector เขา้มาแบ่งเป็น 2 ส่วน A และ B น า A เขา้ sigmoid function จะท าหน้าท่ี

เป็น Gate จะท าการตดัสินว่าแต่ละส่วนของ B มีความเก่ียวขอ้งกบับริบทปัจจุบนั แลว้ท าการคูณกบั 

B แบบ element-wise 

3.2.1.4 Residual connections 
เป็นการป้องกันไม่ให้โมเดลเกิด vanishing gradient โดยน า input ของ convolution 

block (x) ก่อนหน้า มาบวกกบัผลท่ีได้จาก GLU ท่ีผ่านมา ของ block (F(x)) ปัจจุบนั ดงันั้น input 

ของ block ล าดบัต่อไปคือ F(x)+x 

3.2.2 Decoder 
การท างานหลกัๆจะเหมือนกนักบั Encoder แต่มีรายละเอียดบางส่วนทีต่างกนั 

3.2.2.1 Embeddings 
รับประโยคค าท่ีเป็น output ของ convolutional sequence to sequence จาก timestep 

คร้ังก่อนเข้ามา แล้วท า Positional Embedding โดยน า word vector แต่ละตัวไปบวกรวมกับค่า

ต าแหน่งของมนัในประโยคเองท่ีอยูใ่นรูปเมทริกขนาดเท่ากนั 

3.2.2.2 Multi-head Self-attention 

กระบวนการน้ี (รูปท่ี 2.4) จะรับ output จาก convolutional layer  เขา้มา แลว้ท าการ 

Downsampling แบ่งออกเป็นส่วนๆ ให้แต่ละ head ในแต่ละ head จะมี self-attention mechanism 
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(รูปท่ี 3.3) head จะไดรั้บ input ท่ีไม่เหมือนกนั head ท่ี n จะไดรั้บ input  ทุก ๆ n timestep head ท่ี1 

จะได ้input ทุก timestep head ท่ี 2 จะได ้input ทุก ๆ 2 timestep   head ท่ี 3 จะไดรั้บ input ทุก ๆ 3 

timestep เป็นตน้ 

 

 
รูป 3.3 Self-Attention Mechanism ท่ีอยู่ในแต่ละ Head ของ Multi-head Self-attention 

 

3.2.2.3 Convolutions 

เป็น convolution แบบ 1 มิติ รับผลรวมของ word vector กับต าแหน่งของมันใน

ประโยค จาก Embedding layer และมีการท า padding ทางซ้ายของ vector ด้วยจ านวน kernel - 1 

เพื่อกนัไม่ให้ convolutional layer รับผลรวม word vector อนัถดัไปเพราะตอ้งการให้โมเดลท าการ

เรียนรู้ท่ีจะเลือกค าถดัไป ดงัรูป 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 

ไม่ว่ากรณีใดๆท้ังสิ้น อีกทั้งห้ามมิให้ดัดแปลงเนื้อหา และต้องอ้างอิงถึงเจ้าของเอกสารทุกครั้งที่มีการนำไปใช้ 

This material is reserved for educational use only, not allowed for commercial use.  

Forbidden to modify the content, and cite the document when use.



17 

 

 

 
รูป 3.4 การท า Padding ของ Decoder 

 

3.2.3 Attention 
ค่า attention เกิดจากการน า output จากฝ่ัง encoder และ decoder มา dot product กนั 

3.2.4 Conditional decoder input 

หาผลบวกระหว่างค่า output ของ encoder และ ค่า input ท่ีผ่าน positional embedding 

แลว้น าค่าท่ีไดไ้ปหาผลรวมถ่วงน ้าหนกักบัค่า attention แลว้น าไปบวกกบั output ของ decoder 

3.2.5 Softmax layer 

น า output จากขั้นท่ีแลว้มาผา่นฟังกช์นั Softmax เพื่อเลือกค าท่ีจะสร้าง 

การท างานในส่วนของ Prompt Relevance (รูปท่ี ) ประกอบไปดว้ย 

3.2.6 Concatenate 

รับ vector จากสองท่ี คือ layer สุดทา้ยของ Pretrained Model กบั Training Model น ามา 

concatenate เขา้ดว้ยกนั 

3.2.7 Learn independent gates 

เป็น gate ท่ีจะเลือกว่า vector ส่วนไหนมีความเก่ียวข้องกับบริบทปัจจุบันและควร

น ามาใช้เป็นค าตอบ เม่ือเกิดการเรียนรู้โมเดลก็จะสามารถให้ความส าคญักบัจุดท่ีส าคญัจริง  ๆได ้

โดยน า vector ท่ีมา concatenate กนัแลว้ ไปผา่น linear projection แลว้เขา้ sigmoid function จากนั้น

น าค่าท่ีได้ไปคูณกับ vector ของแต่ละท่ี น ามา concatenate ต่อด้วย linear layer network เพื่อท า 

GLU และ log Softmax ตามล าดบั 
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3.3 การออกแบบการทดลอง 

เราไดท้ าการสุ่มแบ่งชุดขอ้มูล เป็น 3 ส่วน คือ Train set, Valid set, Test set โดยแบ่งออกตาม

อตัราส่วน 60:20:20  เราะจะท าการทดลองโดยการป้อนชุดของ Writing Prompt เขา้ไปเป็น Input 

ของ Fusion Model และ Model1 ใน Decomposition Model (รูป 3.1) ชุดขอ้มูล Action Plan จะถูก

ป้อนให้ Model2 ใน Decomposition Model (รูป 3.1) และ Generic Story จะถูกป้อนให้ Model3 ใน 

Decomposition Model (รูป 3.1) 

 

3.4 การวัดผลการทดลอง 
ผลการทดลองจะท าการวดั Perplexity เป็นค่าความประหลาดใจ ใชใ้นการวดัประสิทธิภาพของ

โมเดลในการเลือกค าออกมาใช้ได้อย่างเหมาะสม โดยผลลพัธ์ท่ีไดจ้ะท าการเทียบ Fusion Model 

ของงานวิจัย  Hierarchical Neural Story Generation ท่ีใช้อ้างอิง  Angela Fan, Mike Lewis, Yann 

Dauphin (2018) เทียบกับ  Decomposition Model แต่ละ  Model ของงานวิจัย  Angela Fan, Mike 

Lewis, Yann Dauphin (2019) 
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บทที ่4 

การทดลองและผลการทดลอง 

 

ผูจ้ดัท าได้ตั้งเป้าหมายไวท่ี้การท าโมเดลการเรียนรู้เชิงลึกท่ีใช้ในการแต่งเร่ืองสั้ นโดยท าการ

สร้างโมเดลขึ้นมาสองแบบ แบบแรกคือโมเดล Convolutional Sequence to Sequence จ านวนสอง

ตัว เช่ือมกันด้วย  Fusion mechanism แบบท่ีสองคือ Decomposition model เป็นการแบ่งโมเดล

ออกเป็น 3 ส่วน (รูปท่ี 3.1) ส่วนแรกและส่วนท่ีสองคือ Convolutional Sequence to Sequence ส่วน

ท่ีสามคือ BART ท างานร่วมกนัดว้ยการรับ Output จากส่วนก่อนหนา้มาเป็น Input การทดสอบจะ

ท าโดยใชว้ิธีการวดัค่า Perplexity ของโมเดล เพื่อหาวา่โมเดลท่ีไดมี้ความสับสนแค่ไหนในการสร้าง

ค าถดัไป 

4.1 การสร้างโมเดล 

ในการสร้างโมเดล ทุกโมเดลไดใ้ช ้Epoch = 30 รอบ ตามค าบอกของผูจ้ดัท างานวิจยัท่ีใชอ้า้งอิง 

จากการเทรนและทดสอบโมเดล พบวา่หลงัจาก Epoch ท่ี10 โมเดลหลายตวัจะเร่ิมเกิด Overfitting 

เน่ืองจากจ านวนขอ้มูลท่ีใชเ้ทรนโมเดลนั้นคือ 10,000 เร่ือง นอ้ยกวา่มากเม่ือเทียบกบังานวิจยัท่ีใช้

อา้งอิงซ่ึงมีจ านวน 300,000 เร่ือง ชุดขอ้มูลน ามาจากแหล่งขอ้มูลเดียวกบังานวิจยัท่ีใชอ้า้งอิง Angela 

Fan, Mike Lewis, Yann Dauphin (2018) โดยรวบรวมมาประมาณ 50,000 เร่ือง ดว้ยเวลาท่ีมีจ ากดั

ท าใหส้ามารถน าขอ้มูลไปประมวลผลเพื่อใชใ้นการเทรนโมเดลไดเ้พียงแค่ 10,000 เร่ืองเท่านั้น 

Fusion Model จะรับขอ้มูลท่ีรวบรวมมาโดยตรง แต่ Decomposition model จะตอ้งสร้างโมเดล 

Entities prediction และ SRL prediction มาใชส้ร้างชุดขอ้มูลใหม่ก่อนน าไปใชเ้ทรน ไดผ้ลลพัธ์

ดงัน้ี 

4.1.1 Decomposition Model1 

เป็นโมเดล Convolutional Sequence to Sequence ท่ีรับ input เป็นค าก ากบับท และมี output 

เป็น Action plan มีค่า loss อยูท่ี่ Train = 3.737 Valid = 4.677 
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รูป 4.1 กราฟแสดงผลลพัธ์ท่ีได้ของ Decomposition model1 ท่ี Epoch = 30 

 

4.1.2 Decomposition Model2 

เป็นโมเดล Convolutional Sequence to Sequence ท่ีรับ input เป็น Action plan และมี output 

เป็น Generic story มีค่า loss อยูท่ี่ Train = 5.983 Valid = 7.242 

 

   
รูป 4.2 กราฟแสดงผลลพัธ์ท่ีได้ของ Decomposition model2 ท่ี Epoch = 30 

 

4.1.3 Decomposition Model3 

เป็นโมเดล BART ท่ีรับ input เป็น Generic story และมี output เป็น Story มีค่า loss อยู่ท่ี Train 

= 4.931 Valid = 7.037 
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รูป 4.3 กราฟแสดงผลลพัธ์ท่ีได้ของ Decomposition model3 ท่ี Epoch = 50 

 

4.1.4 Fusion model 

เป็นโมเดล Convolutional Sequence to Sequence 2 ตวั ท่ีเช่ือมกนัดว้ย Fusion mechanism รับ 

input เป็นค าก ากบับท และมี output เป็น Story โมเดลท าการเทรนเป็นล าดบั ล าดบัแรกคือ 

Pretrained model มีค่า loss อยูท่ี่ Train = 5.602 Valid = 6.773 ล าดบัต่อมาท าการเทรน Training 

model ประกอบกบัใช ้Pretrained model มีค่า loss อยูท่ี่ Train = 6.417 Valid = 6.854 

 

   
 ก) ข)  

รูป 4.4 กราฟแสดงผลลพัธ์ท่ีได้ของ Fusion model ท่ี Epoch = 30 

ก) กราฟแสดงผลลพัธ์ของ Pretrained Model  

ข) กราฟแสดงผลลพัธ์ของ Training Model 
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4.2 การทดสอบโมเดลด้วยข้อมูลที่รวบรวมมา 
ในงานวิจยัท่ีใชอ้า้งอิง Angela Fan, Mike Lewis, Yann Dauphin (2018)  ไดมี้การน า Test set ท่ี

เป็นชุดขอ้มูลของค าก ากบับทมาป้อนใหก้บั Fusion model ท่ีผา่นการเทรนแลว้ เพื่อวดัค่า Perplexity 

หรือค่าความสับสนท่ีไดจ้ากโมเดล เม่ือโมเดลท าการเลือกค าท่ีจะใชส้ร้าง ในโครงงานน้ีจะท าการ

หาค่า Perplexity ของทุกโมเดล จากขอ้มูล Valid set ไดผ้ลลพัธ์ดงัน้ี 

4.2.1 Decomposition Model1 

มีค่า Perplexity อยูท่ี่ Train = 13.33 Valid = 25.58 

 

   
รูป 4.5 กราฟแสดงผลลพัธ์ท่ีได้ของ Decomposition model1 ท่ี Epoch = 30 

 

4.2.2 Decomposition Model2 

มีค่า Perplexity อยูท่ี่ Train = 63.27 Valid = 151.4 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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รูป 4.6 กราฟแสดงผลลพัธ์ท่ีได้ของ Decomposition model2 ท่ี Epoch = 30 

 

4.2.3 Decomposition Model3 

มีค่า Perplexity อยูท่ี่ Train = 10.4 Valid = 51.35 

 

   
รูป 4.7 กราฟแสดงผลลพัธ์ท่ีได้ของ Decomposition model3 ท่ี Epoch = 50 

 

4.2.1 Fusion model 

Pretrained model มีค่า Perplexity อยูท่ี่ Train = 85.43 Valid = 115.7 ล าดบัต่อมาท าการเทรน 

Training model ประกอบกบัใช ้Pretrained model มีค่า Perplexity อยูท่ี่ Train = 48.59 Valid = 

109.3 

 

เอกสารนี้เป็นเอกสารที่สงวนไว้สำหรับการใช้งานเพื่อการศึกษาเท่านั้น ไม่อนุญาตให้นำไปใช้ประโยชน์ด้านการค้า 
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 ก) ข)  

รูป 4.8 กราฟแสดงผลลพัธ์ท่ีได้ของ Fusion model ท่ี Epoch = 30 

ค) กราฟแสดงผลลพัธ์ของ Pretrained Model  

ง) กราฟแสดงผลลพัธ์ของ Training Model 

 

4.3 สรุปผลการทดสอบโมเดลโดยใช้ข้อมูลที่รวบรวมมา 
ผลการทดสอบวดัค่า Perplexity โมเดล ไดผ้ลลพัธ์ดงัน้ี 

 

ตาราง 4.1 ค่า Perplexity ท่ีได้จากโมเดลการเรียนรู้เชิงลกึท่ีใช้ในการแต่งเร่ืองส้ันโดยมีการแบ่งเน้ือ

เร่ืองออกเป็น 3 ส่วน เทียบกับโมเดล Hierarchical Neural Story Generation 

Model Valid Perplexity 

Decomposition Model1: Conv seq2seq + self-attention 25.58 

Decomposition Model2: Conv seq2seq + self-attention 151.4 

Decomposition Model3: BART 51.35 

Fusion: Conv seq2seq + self-attention (Pretrained model) 109.3 

Fusion: Conv seq2seq + self-attention (Training model) 115.7 

 

จากตาราง 4.1 Valid Perplexity คือค่าความสับสนท่ีไดจ้ากการทดสอบดว้ยชุดขอ้มูล Valid 
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บทที ่5 

สรุป 

 

5.1 สรุปผลการท างาน 

การด าเนินงานในระยะเวลา 2 ภาคเรียนท่ีผา่นมานั้น ประกอบไปดว้ย การศึกษางานวิจยั

เก่ียวกบัการแต่งวรรณกรรมประเภทเร่ืองสั้นและการสร้างค าโดยอาศยัการเรียนรู้เชิงลึกควบคู่กบั

กระบวนการอ่ืน ๆ หลกัจากนั้นจึงท าการรวบรวมขอ้มูลและสร้างชุดขอ้มูลเพื่อใชใ้นการเทรน

โมเดล และไดน้ าชุดขอ้มูลท่ีมีอยูเ่ดิมสร้างออกมาเป็นชุดขอ้มูลใหม่ดว้ยการน าขอ้มูลไปประมวลผล

กบัโมเดลการเรียนรู้เชิงลึกคือ Entities prediction ไดอ้อกมาเป็นชุดขอ้มูล Entities Anonymized 

และ Semantic Role Labeling prediction ไดอ้อกมาเป็นชุดขอ้มูล Action plan จากนั้นน าชุดขอ้มูล

ทั้งหมดท่ีมีไปใชเ้ทรนโมเดลแต่ละส่วน โมเดลสร้างขึ้นมาสองรูปแบบ แบบแรกเป็น 

Decomposition คือการแบ่งหนา้ท่ีออกเป็นส่วนๆ และเทรนโมเดลตามหนา้ท่ีเหล่านั้น แบบท่ีสอง

คือ Fusion model จากงานวิจยัก่อนคือ Hierarchical Neural Story Generation หลงัจากเทรนเสร็จก็

จะมาท าการทดสอบเทียบผลลพัธ์ดว้ยการวดัค่า Perplexity ผลท่ีไดแ้สดงใหเ้ห็นวา่จ านวนชุดขอ้มูล

ท่ีมีอยูน่ั้นนอ้ยเกินไป โมเดลจะเกิดการ overfitting ไดเ้ร็ว และไดผ้ลลพัธ์ออกมาไม่น่าประทบัใจนกั 

แต่ผลลพัธ์บางส่วนท่ีออกมาแสดงใหเ้ห็นวา่โมเดล Decomposition มีการด าเนินเร่ืองต่างจาก 

Fusion model อยูเ่ลก็นอ้ย เน่ืองจาก input ของ Decomposition model มีความเป็นโครงสร้าง

มากกวา่ Fusion model 

 

5.2 ปัญหาที่เกดิขึน้และแนวทางแก้ไข 

1. การรวบรวมขอ้มูลเพื่อท า Data Set ดว้ย Reddit API มีขอ้จ ากดัในการดึงขอ้มูลอยูท่ี่ 100 

ชุดต่อการเรียกใช ้1 คร้ัง 

วิธีแกปั้ญหาคือ ใชแ้พค็เกจท่ีมีช่ือวา่ PRAW (The Python Reddit API Wrapper) ดว้ยแพค็

เก็จน้ี ท าใหส้ามารถดึงขอ้มูลจาก Reddit โดยระบุช่วงเวลาของกระทูท่ี้ตอ้งการได ้ท าให้

สามารถรวบรวมขอ้มูลไดเ้พียงพอต่อความตอ้งการ 

2. การสร้างโมเดลการเรียนรู้เชิงลึกโดยใชโ้ครงสร้างโมเดลจากงานวิจยัท่ีใชอ้า้งอิง Angela 

Fan, Mike Lewis, Yann Dauphin (2018) นั้นท าไดย้ากและตอ้งใชเ้วลานาน เน่ืองจาก

โมเดลมีความซบัซอ้น ความยากในการเขียนโปรแกรมเพื่อสร้างโมเดลรูปแบบน้ีจึงมาก

ตามความซบัซอ้น 
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วิธีแกปั้ญหาคือ ใช ้Sequence Modelling Toolkit ท่ีมีช่ือวา่ Fairseq เป็นชุดเคร่ืองมือท่ี

พฒันาขึ้นโดยนกัวิจยัจาก Facebook Research กลุ่มเดียวกบัท่ีท างานวิจยัท่ีใชอ้า้งอิงใน

โครงงานน้ี ชุดเคร่ืองมือถูกพฒันาขึ้นเพื่อช่วยเหลือในการท าวิจยัและพฒันาโมเดลรูปแบบ

ต่าง ๆท่ีใชท้ างานเก่ียวกบั Translation, Summarization, Language modeling และ Text 

generation 

3. การประมวลผลในการเทรนโมเดลและจดัท าชุดขอ้มูลเป็นภาระต่อหน่วยประมวลผลเป็น

อยา่งมาก หน่วยประมวลผล GPU ท่ีมีอยูน่ั้นไม่สามารถตอบโจทยใ์นการท างานได ้ผูจ้ดัท า

จึงใชบ้ริการ Cloud ของ Google Colab Pro เพราะมีหน่วยประมวลผล GPU ท่ีมี

ประสิทธิภาพและค่าใชจ่้ายไม่แพง 

4. โมเดลการเรียนรู้เชิงลึกไดแ้ก่ Entities prediction และ SRL prediction 

ท่ีน ามาใชใ้นการสร้างขอ้มูลส าหรับเทรนโมเดล ไม่มีการเขียนเอกสารการใชง้านท่ีชดัเจน 

และเป็นเวอร์ชัน่เก่า ท าใหมี้ปัญหากบัการใชง้านกบัซอฟตแ์วร์เวอร์ชัน่ใหม่ตวัอ่ืนๆหรือมี

ปัญหากบั environment ใน cloud 

วิธีแกปั้ญหา คือ อ่านและสืบคน้วิธีแกปั้ญหาจากกระทูเ้ก่าๆ ท่ีเคยมีคนถามไวแ้ลว้ใน 

GitHub repository ของซอฟตแ์วร์นั้น ๆ และใชว้ิธี Downgrade library และ tool ท่ีใช้

เพื่อใหต้รงกบัความตอ้งการของซอฟแวร์เหล่าน้ี 

5. โมเดลการเรียนรู้เชิงลึกท่ีใชผ้่านซอฟแวร์เวอร์ชัน่เก่าท่ีท าการ Downgrade library และ tool 

ไม่สามารถใชง้านหน่วยประมวลผล GPU ได ้เน่ืองจาก environment ใน cloud  บางส่วนท่ี

จ าเป็นกบัการใช ้GPU ไม่สามารถท าการ downgrade ตามลงมาได ้ส่งผลใหก้ารจดัท าชุด

ขอ้มูลกินเวลานานเกินไป แกปั้ญหาดว้ยการใชโ้มเดลการเรียนรู้เชิงลึกกบัซอฟแวร์ตวัอ่ืนท่ี

ใหม่กวา่ เพื่อใหส้ามารถจดัท าชุดขอ้มูลไดเ้ร็วกวา่เดิม 

6. ผูเ้ขียนงานวิจยั Decomposition model Angela Fan, Mike Lewis, Yann Dauphin (2019) 

นั้น ยงัไม่ไดท้ าการเผยแพร่ Source code ของโมเดล ท าใหผู้จ้ดัท าตอ้งหาวิธี implement 

กนัเองตามค าอธิบายของผูเ้ขียนงานวิจยันั้น แต่ทวา่โมเดลมีความซบัซอ้นมากเกินไป และ

ไม่มีขอ้มูลอธิบายประกอบโครงสร้างการท างานของโคด้ใน Toolkit อยา่งเพียงพอ ดว้ย

เวลาท างานท่ีมีอยูอ่ยา่งจ ากดั ผูจ้ดัท าจึงแกปั้ญหาโดยการใชโ้มเดลรูปแบบธรรมดาไปก่อน 

ซ่ึงผลลพัธท่ี์ไดอ้อกมาจะไม่ค่อยดีตามการคาดการณ์ ในอนาคตเม่ือผูเ้ขียนงานวิจยัไดท้ า

การเผยแพร่ source code ของ Decomposition model แลว้ จะสามารถเอามาใชง้านแทนท่ี

โมเดลเดิมได ้
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7. ในการใชง้าน Google Colab นั้น ผูจ้ดัท าไดท้ าการ mount Google Drive เพื่อใชเ้ป็นแหล่ง

เก็บขอ้มูล เม่ือใชง้านเป็นปริมาณมากจึงท าใหท้ราบวา่ Google Drive มีการจ ากดัโควตา้

ปริมาณขอ้มูลท่ีท าการ Download หรือ Upload ในแต่ละวนั โดยปริมาณของขอ้มูลอยูท่ี่

เท่าไหร่นั้น ทีมงาน Google ไม่ไดแ้จง้ไวอ้ยา่งชดัเจน ผูใ้ชง้านท่านอ่ืนๆท่ีแลกเปล่ียนความ

คิดเห็นในเร่ืองน้ีระบุวา่ในแต่ละวนัจ านวนโควตา้จะไม่เท่ากนั เม่ือโควตาเตม็จะตอ้งรอ

เป็นเวลา 24 ชัว่โมง ถึงจะใชง้าน Google Drive ไดอี้กคร้ัง เพื่อไม่ใหเ้กิดปัญหาน้ีขึ้นอีก 

ผูจ้ดัท าจึงท าการยา้ยไฟลเ์ท่าท่ีจ าเป็น ไปประมวลผลท่ี VM ของ Google Colab แลว้จึงยา้ย

ผลลพัธ์ท่ีไดล้งใน Google Drive อีกทีหน่ึง และท าการใชค้  าสั่งใน Toolkit ใหบ้นัทึกขอ้มูล 

Checkpoint ของโมเดลเท่าท่ีจ าเป็นเท่านั้น เพื่อลดปริมาณขอ้มูลท่ีใชจ้าก Google Drive 

 

 

5.3 แนวทางการพฒันาต่อ 

จากการสังเกตชุดขอ้มูล ผูจ้ดัท าพบวา่ขอ้มูลท่ีรวบรวมมาในชุดขอ้มูลนั้นยงัมีปัญหาอยูห่ลายจุด 

เช่น ชุดขอ้มูล Entities Anonymized ท่ีไดจ้ากโมเดล Entities prediction มีการจบัตวัละครในเร่ืองได้

ไม่สมบูรณ์ หนา้ท่ีของโมเดลคือการเปลี่ยนค าท่ีบ่งบอกถึงคน สัตว ์ส่ิงของ หรือสถานท่ีนั้นๆ ให้

กลายเป็นค าวา่ ent ผลลพัธ์ท่ีออกมา ยงัมีบางค าไม่ไดรั้บการแปลงเป็น ent และบางค าเป็นการแปล

ผิดอีกดว้ย หากน าโมเดลน้ีมาพฒันาต่อก็จะสามารถสร้างชุดขอ้มูลท่ีมีคุณภาพมากขึ้นได ้และท า

ใหผ้ลลพัธ์ของโมเดลท่ีไดรั้บการเทรน ดีขึ้นอีกดว้ย นอกจากน้ี โมเดลท่ีใชส้ร้างชุดขอ้มูลใชเ้วลา

สร้างโดยประมาณ 1500 เร่ือง ต่อ 3 ชัว่โมง หากใชห้น่วยประมวลผลท่ีมีประสิทธิภาพมากกวา่น้ี ก็

จะท าใหมี้ชุดขอ้มูลส าหรับเทรนโมเดลเพิ่มขึ้นเพราะใชเ้วลาในการสร้างชุดขอ้มูล  
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